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บทคัดยอ 

การวิจัยนี้ใชขอมูลจากงบการเงินของบริษัทจดทะเบียนในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศ

ไทยยอนหลัง 6 รอบระยะเวลาบัญชีเพื่อสรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม (Artificial Neural 

Network: ANNs) ที่มีความแมนยำโดยรวมสำหรับการคาดคะเนการทุจริตเพื่อใชเปนเครื่องมือ 

ของผูสอบบัญชีรับอนุญาตในการปฏิบัติงานตรวจสอบ โดยอาศัยขอมูลอิเล็กทรอนิกสมาประมวลผล

ผาน M-Score เพื่อตรวจจับการตกแตงงบการเงินและเปนคำตอบเพื่อใชในการฝกฝนโครงขาย

ประสาทเทียมใหเรียนรูและสามารถคาดคะเนการทุจริตจากขอมูลใหมที่ไมเคยเห็นไดอยางแมนยำ 

โครงสรางของโครงขายประสาทเทียมเปนแบบการเรียนรูเชิงลึก (Deep Learning) ที่มีผู สอน 

(Supervise) ใชขั้นตอนวิธี (Algorithm) ตามแนวคิดแบบปอนไปขางหนา (Feedforward) และ 

แพรยอนกลับ (Backpropagation) ฟงชันกระตุน (Activated Function) กำหนดเปนซิกมอยด 

(Sigmoid) และมีการปรับเทียบ (Calibration) เพื่อเพิ่มความนาเชื่อเชื่อของโครงขายประสาทเทียม 

ผลการวิจัยพบวา โครงขายประสาทเทียมมีความแมนยำ รอยละ 94.02 และมีความนาเชื่อถือหลัง

ปรับเทียบที่รอยละ 80.41 ถือไดวาโครงขายประสาทเทียมมีประสิทธิภาพอยูในระดับดีและนาเชื่อถือ 

โดยโครงขายประสาทเทียมไดสงคุณลักษณะที่สำคัญ (Feature Importance) ที่ใชในการเรียนรู 

ของโครงขายประสาทเทียมออกมาและทำการสกัดองคประกอบรายการบัญชีที่เปนองคประกอบ 

ของแตละคุณลักษณะ (ตัวแปร) แลวพบวา บัญชีรายได (ขาย) บัญชีลูกหนี้การคา บัญชีสินคา

คงเหลือ บัญชีซื้อสินคา และบัญชีเจาหนี้การคา เปนรายการทางบัญชีที่ผู สอบบัญชีรับอนุญาต

นำไปใชกับเทคนิคการตรวจสอบบัญชีโดยใชคอมพิวเตอรชวย (Computer assisted audit 

techniques (CAATs) ในขั้นตอนการตรวจสอบบัญชี และในอนาคตอาจพัฒนาใชงานรวมกับ

อินเทอรเน็ตของสรรสิ่ง (Internet of Thing: IoT) ในแบบทันที (Real-time) ได 
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ABSTRACT 

This research utilizes financial statement data from listed companies on the Stock 

Exchange of Thailand, spanning over six fiscal years, to construct an Artificial Neural Network 

(ANN) model. This model provides a high level of accuracy in fraud prediction, serving as  

a reliable tool for certified public accountants to conduct auditing tasks. It leverages electronic 

data processed through the M-Score to detect embellishments in financial statements.  

It trains the neural network to learn and accurately predict fraud in new, previously unseen 

data. The neural network is structured for deep learning with supervised learning techniques, 

employing feedforward and backpropagation algorithms with a sigmoid activation function 

and calibration. The research found that the artificial neural network has an overall accuracy 

of 94.02% and a post-calibration reliability of 80.41%, indicating that the neural network is 

efficient and reliable. It effectively identifies and highlights the feature importance used in its 

training process, extracting critical accounting entries such as sales, accounts receivable, 

inventory, purchases, and accounts payable. These are the accounting entries that auditors 

are authorized to utilize with Computer Assisted Audit Techniques (CAATs) during the audit 

process. Additionally, there is potential to develop these applications to work with the Internet 

of Things (IoT) in real-time. 
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บทที่ 1 

บทนำ 
บทที่ 1  บทนำ 

งานวิจัยนี ้เกิดขึ ้นจากแรงบัลดาลใจที ่ตองการใชแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม 

(Artificial Neural Networks: ANNs) มาเปนเครื่องมือในการปฏิบัติงานตรวจสอบบัญชี เพื่อลด

เวลาและทรัพยากรในการปฏิบัติงานตรวจสอบบัญชีที่ใชเทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอร

ชวย (Computer Assisted Audit Techniques: CAATs) สำหรับธุรกิจที ่มีการจัดทำบัญชีดวย

คอมพิวเตอรเปนเครื่องมือที่เหมาะสมในยุคปญญาประดิษฐ (Artificial Intelligence: AI) 

 

1.1 ความเปนมาและความสำคัญของปญหา 

ปญหาการทุจริตทางการเงินเปนปจจัยหลักที่สงผลตอความเชื่อมั่นและการตัดสินใจทาง

ธุรกิจของผูลงทุน ซึ่งความรับผิดชอบของผูสอบบัญชีที่มีตอการตรวจสอบงบการเงินมีวัตถุประสงค 

เพื่อใหไดความเชื่อมั่นอยางสมเหตุสมผลวางบการเงินโดยรวมปราศจากการแสดงขอมูลที่ขัดตอ

ขอเท็จจริงอันเปนสาระสำคัญหรือไม (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 2559ข) การ

ตรวจสอบการทุจริตเปนการตรวจสอบขอเท็จจริงในการปฏิบัติงานสะทอนออกมาในคุณภาพขอมูล

ทางบัญชี (Hribar et al., 2014) จากคุณภาพของผูสอบบัญชีในการใชความสงสัยเยี่ยงผูประกอบ

วิชาชีพที่มีความสัมพันธทางตรงกับคุณภาพการตรวจสอบ (Kusumawati & Syamsuddin, 2018) 

ค ุณล ักษณะเฉพาะต ัวของผ ู สอบบ ัญช ี  และประสบการณ ทำงาน  (Siewa et al., 2018 ;  

Suryandari & Yuesti, 2017) และเปาหมายการตรวจจับทุจริต (Red Flag) (Rahim et al., 2019) 

ตามแนวคิดและทฤษฎีที่เกี่ยวของกับการทุจริตไดกลาวไวในสามเหลี่ยมการทุจริต (Fraud Triangle)  

ที ่เปนปจจัยภายในกิจการทั ้ง 3 ดาน คือ โอกาส  ขออาง และแรงกดดัน (สภาวิชาชีพบัญชี  

ในพระบรมราชูปถัมภ, 2555ก; Turner et al., 2003) ความรับผิดชอบในการตรวจสอบบัญชี 

ไดรวมถึง การตรวจสอบความขัดแยงของหนวยงาน (Agency Conflict) การปองกันการทุจริต 

(Fraud Prevention)  สงผลกระทบตอความไววางใจของนักลงทุน (Yazid & Suryanto, 2017) 

ความเชื่อมั่นตอความถูกตองและครบถวนของขอมูลในงบการเงินถูกสั่นคลอนดวยการลมละลายของ 

Enron Corporation ที่เปนบริษัทขนาดใหญดานพลังงานจากประเทศสหรัฐอเมริกาในป พ.ศ. 2544 

(ค.ศ. 2001) เกิดจากการทุจริตดวยการใชบริษัทหลักทรัพยปลอมเพื่อซอนหนี้และการบิดเบือน 

งบการเงินเพื่อแสดงผลกำไรที่เปนเท็จ (Healy & Palepu, 2003; Mubako & O'Donnell, 2018) 
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และในเวลาใกลกัน WorldCom Corporation บริษัทขนาดใหญดานโทรคมนาคมของประเทศ

สหรัฐอเมริกา ในป พ.ศ. 2545 (ค.ศ. 2002) หลังจากการเปดเผยการทุจริตทางการเงินที่มีการ

บิดเบือนคาใชจายและการเพิ่มรายไดโดยไมชอบดวยกฎหมาย เพื่อใหผลการดำเนินงานของบริษัท

ด ีกว าความเป นจร ิง (Cooper, 2009) การทุจร ิตม ักเก ี ่ยวข องก ับการบ ิดเบ ือนข อม ูลใน 

งบการเงิน การใชเทคนิคการบัญชีที่ซับซอนเพื่อหลบซอนหนี้หรือผลขาดทุน และการเพิ่มรายได  

โดยไมชอบดวยกฎหมายเพื่อหลอกลวงผูลงทุนและตลาดหุน เหตุการณนี้นำไปสูการปรับปรุงและเพิ่ม

การควบคุมภายในทางดานการตรวจสอบบัญชี (Hribar et al., 2014) การใชวิธีการเพื่อหลอกลวง 

ผูลงทุนสะทอนใหเห็นถึงปญหาจริยธรรมที่รุนแรงในองคกร (Abutalibov et al., 2017) สำหรับการ

ทุจริตของ Enron Corporation และ WorldCom Corporation สงผลกระทบทางเศรษฐกิจทั่วโลก 

สงผลใหเกิดการสูญเสียทรัพยสินของผูถือหุนและการสูญเสียงานของพนักงานหลายพันคน และ

สงผลใหตลาดทุนทั ่วโลกมีความผันผวนและความเชื ่อมั ่นในระบบเศรษฐกิจลดลงอยางมาก 

(Yilmazcan, 2023) อันเกิดจากการกระทำที่ขาดจริยธรรมของผู บริหาร และสงผลกระทบตอ

วัฒนธรรมองคกรและการควบคุมภายใน เนื่องจากผูบริหารระดับสูงมีบทบาทสำคัญในการกำหนด

ทิศทางและวัฒนธรรมขององคกรและควบคุมภายใน หากผูบริหารไมปฏิบัติตามหลักจริยธรรมและ

กฎหมาย การกระทำที่ผิดจริยธรรมมีแนวโนมเกิดขึ้นในระดับลางขององคกรดวย (Veasey, 2003) 

กรณีศึกษาการทุจริตในประเทศไทย เชน กรณีบริษัทสตารค คอรเปอเรชั่น จำกัด (มหาชน) (STARK) 

เปนคดีพิเศษที่ 57/2566 และไดเชิญผูสอบบัญชีไปใหปากคำในฐานะพยาน (กรมบังคับคดี, 2566)  

เหตุการณทุจริตที่เกิดขึ้นกับ Enron Corporation และ WorldCom Corporation ทำให

ความเชื ่อมั ่นของผู ลงทุนในระบบการเงินและการรายงานทางการเงินลดลงอยางมาก ผู ลงทุน 

เริ่มสงสัยในความถูกตองและความเชื่อถือไดของงบการเงินที่ไดรับการตรวจสอบโดยผูสอบบัญชี 

รับอนุญาต (Maniam & Teetz, 2005) การเกิดเหตุการณทุจริตทำใหผู ลงทุนตระหนักถึงความ 

สำคัญของการตรวจสอบบัญชีที่มีคุณภาพและความรับผิดชอบของผูสอบบัญชีในการรายงานขอมูล 

ที่เปนจริงและโปรงใส และความจำเปนของกระบวนการตรวจสอบที่มีความรอบคอบและเขมงวด 

เพ ื ่อป องก ันการทุจร ิตทางการเง ินอ ันอาจนำไปสู ความสูญเส ียของผ ู ถ ือห ุ นและผ ู ลงทุน  

(Yazid & Suryanto, 2017) เพื่อการนั้น ผูตรวจสอบบัญชีตองประเมินการทุจริตหรือขอผิดพลาด

จากการจัดทำงบการเงินของกิจการที่มีขนาดใหญและมีเทคโนโลยีสารสนเทศที่มีความซับซอนดวย

เทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (Computer Assisted Audit Techniques: CAATs) 

ที่ชวยใหการตรวจจับขอมูลทางการเงินที่ผิดปกติหรือทุจริตไดมากขึ้นดวยเครื่องมือที่มีอยูเดิมอยาง

ซอฟต แวร   IDEA (Interactive Data Extraction and Analysis) และ ACL (Audit Command 

Language) ที่สามารถคนหาขอมูลและวิเคราะหขอมูลขนาดใหญได แตมีขอจำกัดที่ไมสามารถเรียนรู
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หรือจดจำขอมูลที่ทำไวไดดวยตนเอง ยังคงตองอาศัยผูตรวจสอบบัญชีกำหนดคำสั่งใหทุกครั้ง อันอาจ

เปนความเสี่ยงจากการตรวจสอบ (Detection Risk) ที่อาจเกิดขึ้นไดจากกระบวนการปฏิบัติงาน

ตรวจสอบบัญชี และรูปแบบของการทุจริตมีการเปลี่ยนแปลงตลอดเวลา ทำใหขอมูลทางการเงินมี

การเปลี่ยนแปลงรูปแบบใหสอดคลองกับการทุจริตที่ทำขึ้นดวย และผูตรวจสอบบัญชีอาจไมพบการ

ทุจริตหากรูไมเทาทันการเปลี่ยนแปลงนั้น การสรางเครื่องมือใหมขึ้นใชรวมกับเทคนิคดั้งเดิมเปนการ

เสริมใหเทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) มีศักยภาพมากขึ้น เทคโนโลยีหนึ่งท่ี

สามารถเติมเต็มเครื่องมือ (ซอฟตแวร) ดั้งเดิมได คือ การนำเทคโนโลยีปญญาประดิษฐ (Artificial 

Intelligence: AI) มาใชลดปญหาการทำงาน โดยสามารถปฏิบัติงานซ้ำไดโดยไมตองปอนคำสั่งใหม

ทุกครั้ง และสามารถจดจำ เรียนรูรูปแบบของขอมูลที่มีแนวโนมการทุจริตไดจากการเรียนรูของ

เครื่อง (Machine Learning: ML) และสามารถเรียนรูไดตลอดเวลาและปรับเปลี่ยนรูปแบบไดเอง

เหมือนสมองมนุษยโดยไมตองเขียนโปรแกรมคำสั่งงาน ปญญาประดิษฐ (AI) ที่วานั้น คือ แบบจำลอง

โครงขายประสาทเทียม (Artificial Neural Networks: ANNs) การนำแบบจำลองมาเปนหนึ่งใน

เครื่องมือของเทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) จำเปนตองสรางและพัฒนาให

เหมาะสมกับการใชงานจริง 

งานวิจัยนี ้ตองการสรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมที ่มีความสามารถในการ

คาดคะเนการทุจริตจากงบการเงินเพื่อใชเปนเครื่องมือในเทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอร

ชวย (CAATs) โดยแบบจำลองตองเรียนรูแบบมีการสอนเพื่อสามารถคาดคะเนการทุจริตตามแนวคิด

แบบจำลอง M-Score (Beneish, 1999) จากขอมูลทางการเงินในรูปแบบเหมืองขอมูลทางการเงิน 

(Dashtbayaz & Mohammad, 2015) ใหแบบจำลองเรียนรู และบอกไดวา บัญชีใดที ่ใชในการ

เรียนรูเพื่อคาดคะเนการทุจริตจากงบการเงิน เพื่อนำบัญชีเหลานั้นมาพิจารณาในการกำหนดระดับ

ความเสี่ยงในระดับรายการและระดับงบการเงินในขั้นตอนการวางแผนการตรวจสอบ (Dashtbayaz 

& Mohammad, 2015; Mubako & O'Donnell, 2018) ใหมีความนาเชื่อถือ สรางความเชื่อมั่น

ใหกับผูใชงบการเงินไดวา การปฏิบัติการตรวจสอบบัญชีมีกระบวนการตรวจสอบการทุจริตและ

ตรวจสอบความถูกตองของงบการเงินที่ดีได (Kusumawati & Syamsuddin, 2018; Topor, 2017) 

เปนการกูคืนความเชื่อมั่นที่มีตองานตรวจสอบบัญชีจากผูลงทุนหรือผูมีสวนไดเสียกลับคืนมา 
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1.2 วัตถุประสงคของการวิจัย 

1.2.1  เพื ่อศึกษาความสามารถของโครงขายประสาทเทียมในการตรวจจับการทุจริตใน 

งบการเงินเพ่ือการตรวจสอบบัญชี 

1.2.2  เพื่อสรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม (Artificial Neural Networks: ANNs)  

ที่มีความสามารถคาดคะเนการทุจริตในงบการเงินได 

 

1.3 ขอบเขตของการวิจัย 

งานวิจัยนี้จำกัดเฉพาะแนวโนมการทุจริตที่สามารถตรวจจับไดจากงบการเงินของบริษัท 

จดทะเบียนในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย ภายในป พ.ศ. 2565 โดยวิเคราะหขอมูลยอนหลัง  

6 ป (พ.ศ. 2560–2565)  

 

1.4 สมมติฐานของการวิจัย 

1.4.1  สมมติฐานหลกั (H0) 

โครงขายประสาทเทียมสามารถเรียนรูและคาดคะเนขอมูลทุจริตจากงบการเงินได 

1.4.2  สมมติฐานรอง (H1) 

โครงขายประสาทเทียมไมสามารถเรียนรูและคาดคะเนขอมูลทุจริตจากงบการเงินได 

 

1.5 กรอบแนวความคิด 

งานวิจัยในหัวขอ การคาดคะเนการทุจริตจากงบการเงินโดยใชแบบจำลองโครงขาย

ประสาทเทียมสำหรับการตรวจสอบบัญชี เปนการศึกษาขอมูลทางการเงินในอดีต เชน ยอดคงเหลือ

ในบัญชีสินทรัพย หนี้สิน สวนของผูถือหุน (สวนของเจาของ) รายได คาใชจาย และกระแสเงินสด 

เพื่อนำไปคำนวณคา M-Score และทำเปนปายกำกับสำหรับการฝกฝนแบบจำลอง และขอมูลจาก 

งบการเงินยังสามารถนำไปคำนวณหาอัตราสวนทางการเงิน ไดแก อัตราสวนสภาพคลอง อัตราสวน

ความสามารถในการทำกำไร อัตราสวนประสิทธิภาพในการดำเนินงาน และอัตราสวนความสามารถ

ในการชำระหนี้ และนำขอมูลที่ไดจากการคำนวณ M-Score (ตัวแปร 8 ดัชนี) กับอัตราสวนทาง 

การเงิน 17 ตัวแปร รวมทั้งสิ้น 25 ตัวแปรใชเปนคุณลักษณะ (Features) ที่เปนขอมูลนำเขา เพ่ือ

ฝกฝนและทดสอบแบบจำลองใหมีความแมนยำและนาเชื่อถือ โดยมีการประเมินประสิทธิภาพของ

แบบจำลองเพื ่อบงบอกความสามารถของแบบจำลองในการคาดคะเนแนวโนมการทุจริตจาก 
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งบการเง ินดวยคาความแมนยำกับเกณฑการประเมินอื ่นเพื ่อสรุปสมมติฐานการวิจ ัยที ่วา 

“แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมสามารถเรียนรูและคาดคะเนขอมูลทุจริตจากงบการเงินได 

(H0)” และทราบตัวแปรที่สำคัญในการประมวลผลเพื่อใหผูสอบบัญชีนำกลุมตัวแปรที่สำคัญใชในการ

ตรวจสอบบัญชี แนวความคิดงานวิจัยเปนตามภาพ 1.1 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

ภาพ 1.1  กรอบแนวคิดการวิจัย 

 

การสรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม (ANNs)  เริ ่มจากกำหนดสถาปตยกรรม

โครงสราง (Architecture) เปนแบบจำลองแบบหลายชั้น (Multilayer Perceptron: MLP) เพื่อให

เปนโครงขายตามลักษณะของการเรียนรูของเครื่อง (Machine Learning: ML) โดยกำหนดใหมีชั้น

ขอมูลนำเขา (Input Layer) จำนวน 1 ชั้น ชั้นซอน (Hidden Layer) จำนวน 2 ชั้น และชั้นขอมูล

สงออก (Output Layer) จำนวน 1 ชั้น รายละเอียดของแตละชั้นเพื่อกำหนดเปนคาเริ่มตนกอนการ

ฝกฝนและปรับปรุงใหไดแบบจำลองที่ดีที่สุด (Best Model) คือ ชั้นขอมูลนำเขา มีจำนวน 25 โหนด 

(ตัวแปรอิสระ) ตามตัวแปรที่ใชในงานวิจัย และ 1 โหนด (ตัวแปรตาม) สำหรับใชเปนปายกำกับให

แบบจำลองเรียนรูและฝกฝน สำหรับชั้นซอนจำนวน 2 ชั้น กำหนดใหมีโหนดชั้นละ 15 โหนด และ

ชั้นขอมูลสงออก (Output Layer) กำหนดคาพารามิเตอรของฟงกชันกระตุน (Activate Function) 

เปนแบบฟงกชันซิกมอยด (Sigmoid Function) และกำหนดการทำงาน (Task) ใหเปนแบบการ

การรวบรวมขอมูลงบการเงิน 

สินทรัพย   หนี้สิน   ทุน  

รายได  คาใชจาย   

กระแสเงินสด 

การคำนวณคาของแบบจำลอง M-Score 

8 ดัชนี 

1. DSRI    2. GMI     3. AQI      4. SGI       

5. DEPI    6. SGAI    7. TATA    8. LVGI 

การคำนวณอัตราสวนทางการเงิน 

1. อัตราสวนสภาพคลอง 

2. อัตราสวนความสามารถในการทำกำไร 

3. อัตราสวนประสิทธิภาพในการดำเนินงาน 

4. อัตราสวนความสามารถในการชำระหนี้ 

ความแมนยำของ ANNs ใน

การคาดคะเนการทุจรติจาก

งบการเงิน (H0) 
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จำแนกประเภทแบบสองคา (Binary Classification) เมื ่อกำหนดโครงสรางของแบบจำลองแลว  

จึงกำหนดกระบวนการคำนวณที่เกี่ยวของกับการฝกฝนแบบจำลอง ออกเปน 2 กระบวนการ คือ  

1) การปอนไปขางหนา (Forward Propagation (Feedforward) เพื่อใหแบบจำลองฝกฝน และ  

2) การแพรย อนกลับ (Backward Propagation (Backpropagation) เพื ่อปรับคาน้ำหนักให

แบบจำลองทำงานไดดีขึ้นในแตละรอบการฝกฝน เมื่อจัดโครงสรางแลวจึงทำการกำหนดคาเริ่มตน

ของพารามิเตอร ซึ่งงานวิจัยของ He et al. (2015) กลาวไววา การกำหนดใหมีการตั้งคาพารามิเตอร

เพื่อปองกันปญหาการหยุดนิ่งที่ขั้นต่ำและสงเสริมใหการเรียนรูเปนไปอยางราบรื่น สำหรับงานวิจัยน้ี

กำหนดพารามิเตอร ไดแก 1) อัตราการเรียนรู (Learning Rate)  2) อัตราการละทิ้ง (Dropout 

Rate)  3) ขนาดของชุดขอมูล (Batch Size) และ 4) จำนวนรอบ (Epochs) ตอมาจึงกำหนดฟงกชัน

การฝกฝน ไดแก ฟงกชันฟต (Fit Function) และฟงกชันคะแนน (Score Function) สุดทายกำหนด

ฟ งก ช ันการคาดคะเน (Predict Function) และการคาดการณ ความน าจะเป น (Predict 

Probability) สำหรับผลการประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม คือ  

คาความแมนยำ (Accuracy) และคาความแมนยำหลังการปรับเทียบ (Calibration) และมีการ

ประเมินผลของแบบจำลอง การจำแนกประเภทยังสามารถทำผานคาความเที่ยงตรง (Precision)  

ค  าความไว  (Recall หร ื อ  Sensitivity) ค  า  F1-Score ค  า  ROC Curve (Receiver Operating 

Characteristic Curve) คาพื้นที่ใตโคง (Area Under the Curve: AUC) และเมทริกซความสับสน 

(Confusion Matrix) ชวยใหเขาใจวาเครื่องมือประเมินผลเหลานี้มีความสำคัญอยางไรในการให

ภาพรวมของประสิทธิภาพของแบบจำลอง (He et al., 2015) อยางครบถวนมากกวาการพิจารณา

เพียงความแมนยำเพียงคาเดียว กรอบแนวคิดการวิจัยเพื่อสรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม

ตามภาพ 1.2 
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ภาพ 1.2  กรอบแนวคิดการสรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม 

 

1.6 ประโยชนที่คาดวาจะไดรับ 

งานวิจัยนี้ที่มุงเนนการสรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมเพื่อใชในการตรวจจับการ

ทุจริตในงบการเงินสำหรับผูสอบบัญชี คาดวาจะนำประโยชนมาใชในดานวิชาการและการปฏิบัติงาน

ในการตรวจสอบบัญชี โดยแบบจำลองที่สรางขึ้นสามารถ 

1.6.1  เพิ่มความรวดเร็วและความแมนยำในกระบวนการตรวจสอบ ชวยใหผูสอบบัญชี

สามารถคาดคะเนและตรวจจับแนวโนมจากการทุจริตที่อาจเกิดขึ้นไดอยางมีประสิทธิภาพ 

1.6.2  เสริมสรางความเขาใจและความรูในกลุมนักวิชาการและนักศึกษาเกี่ยวกับการใช

เทคโนโลยีปญญาประดิษฐในการปฏิบัติงานตรวจสอบบัญชี 

1.6.3  นำไปใชเปนเครื่องมือชวยสำหรับผูบริหารในการประเมินความเสี่ยงทางการเงิน

และการทุจริตในองคกร ซึ่งสามารถชวยเพ่ิมความโปรงใสและความนาเชื่อถือของขอมูลทางการเงิน 
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สรุปไดวา งานวิจัยนี้มีคุณคาในการชวยเหลือและพัฒนากระบวนการตรวจสอบบัญชี เพ่ิม

ความเขาใจในการใชเทคโนโลยีใหมในสาขาการบัญชี และเสริมสรางความไววางใจและความมั่นคง

ใหกับระบบการเงินและการตรวจสอบบัญชีในวงกวาง 

 

1.7 คำนิยามศัพท 

การคาดคะเนการทุจริตโดยใชแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม หมายถึง กระบวนการ

วิเคราะหและการทำนายแนวโนมของการทุจริตในงบการเงินของกิจการ โดยใชเทคโนโลยีการเรียนรู

ของเครื่อง (ML) (Patidar & Sharma, 2011; Rb & Kr, 2021) และคำวา "การคาดคะเน" นี้ใชเพ่ือ

อธิบายการประเมินและการวิเคราะหที่ครอบคลุมตั้งแตการเตรียมขอมูลจนถึงการตีความผลลัพธข้ัน

สุดทาย และคำวา "ทำนาย" จะเริ่มใชในบทที่ 3 เพื่ออธิบายกระบวนการทางเทคนิคของการสราง

และการประเมินแบบจำลองที่สามารถจำแนกและทำนายการทุจริตได (Saraswathi et al., 2019)  

โครงขายประสาทเทียม (Artificial Neural Networks: ANNs) หมายถึง ระบบการเรียนรู

ของเครื่อง ซึ่งจำลองแบบจากเครือขายประสาทในสมองมนุษย โดยมีหนาที่ในการประมวลผลขอมูล

ผานโครงสรางที่ประกอบดวยชั้นของเซลลประสาทเทียมที่เชื่อมตอกัน (Patidar & Sharma, 2011) 

ระบบนี ้สามารถปรับเปลี ่ยนน้ำหนักการเชื ่อมตอเพื ่อการเรียนรู และตัดสินใจไดอยางอิสระ 

แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมสามารถรู จำ รูปแบบที่ซับซอนและคาดคะเนผลตามขอมูลได 

(Hagan et al, 1997)    

การเรียนรูแบบมีการสอน (Supervised Learning) หมายถึง วิธีการเรียนรูของเครื่องที่ใช

ขอมูลที่ติดปายกำกับขอมูลเพื่อระบุผลลัพธที่ถูกตองใชในการฝกฝนแบบจำลอง วิธีนี้เปนประโยชน

อยางยิ่งในการตรวจสอบที่แบบจำลองสามารถเรียนรูที่จะตรวจจับการฉอโกง (Alpaydin, 2020; 

Biship, 2007; Shrestha & Mahmood, 2019)  

โครงขายปอนไปขางหนา (Feedforward Neural Network: FNN) หมายถึง ชนิดของ

โครงสรางของโครงขายประสาท (Structure of Neural Network) คือ การสงคาน้ำหนักไปขางหนา

จากโหนดขอมูลเขาไปยังโหนดขอมูลออก (Haykin, 2008) เปนโครงสรางพื้นฐานของโครงขาย

ประสาทเทียม (Shrestha & Mahmood, 2019) ทำใหโครงขายงายตอการจัดการและการใชใน

สถานการณที่เกิดขึ้น  
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การแพรยอนกลับ (Backpropagation) หมายถึง ขั้นตอนวิธี (Algorithms) พื้นฐานที่ใช

สำหรับการฝกฝนแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมที่จำเปนสำหรับการปรับปรุงความแมนยำของ

ผลการคาดคะเน ผานการปรับคาน้ำหนักในแบบจำลองโครงขายประสาทโดยอิงจากขอผิดพลาดใน

ผลลัพธ (Rumelhart et al., 1986; Shrestha & Mahmood, 2019) การแพรยอนกลับชวยลด

ความไมแมนยำในแบบจำลองที่ใชสำหรับการตรวจสอบทางการเงิน ทำใหสามารถระบุรายการที่อาจ

เกิดการฉอโกงไดดียิ่งขึ้น ซึ่งเปนวัตถุประสงคหลักในการสรางและฝกฝนแบบจำลองเพื่อนำมาใชเปน

เครื่องมือหนึ่งในเทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs)  

คุณลักษณะ (Feature) หมายถึง ขอมูลที ่ถูกนำมาใชในการฝกฝนและคาดคะเนจาก

แบบจำลองโครงขายประสาทเทียม (ANNs) โดยรวมตัวแปรทางการเงินและแบบจำลอง M-Score ที่

มีผลตอการทุจริตทางการเงินจากการทบทวนวรรณกรรม เมื่อนำตัวแปรมาใชในการสรางแบบจำลอง 

จะถูกเรียกวาคุณลักษณะ สามารถใชเปนคำสลับกันไดเพื่ออธิบายถึงขอมูลหรือลักษณะที่นำมาใช

เชนเดียวกับที่ปรากฏในงานวิจัยของ Li (2020) 

การปรับเทียบ (Calibration) หมายถึง กระบวนการปรับคาแบบจำลองโครงขายประสาท

เทียมใหการคาดคะเนของแบบจำลองตรงกับความเปนจริงมากที่สุด การปรับเทียบมีความสำคัญใน

การตรวจสอบ เนื่องจากความแมนยำของการคาดคะเนจากแบบจำลองเพียงอยางเดียวไมสามารถ

สรางความนาเชื่อถือได จึงตองทำการปรับเทียบเพื่อเพิ่มความนาเชื่องถือใหแบบจำลอง โดยการ

ปรับเทียบนี้อาจรวมถึงการปรับคาน้ำหนัก การตรวจสอบคาความเที่ยงตรงของแบบจำลอง และการ

ทดสอบกับชุดขอมูลที่แตกตางกันเพ่ือประเมินความแมนยำ 

แบบจำลอง M-Score หมายถึง แบบจำลองทางคณิตศาสตรที่ใชแปดดัชนี เพื่อกำหนด

ความนาจะเปนของการจัดการผลการดำเนินงาน (Beneish, 1999) และในเวลาตอมามีการ

พัฒนาการใชแบบจำลอง M-Score ใหมีหาดัชนี (Bhavani & Amponsah, 2017)  โดยแบบจำลอง 

M-Score ใชในการบริหารจัดการดานการทุจริตในองคกรธุรกิจ ใชขอมูลทางการเงินเพื่อแยกกิจการ

ที่มีการบิดเบือนรายได (Earnings Manipulators) และขอมูลในงบการเงิน 

เทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (Computer Assisted Audit Techniques: 

CAATs) หมายถึง การใชซอฟตแวรและทรัพยากรดิจิทัลเพื่อปฏิบัติงานตรวจสอบบัญชี ชวยใหผู

ตรวจสอบบัญชีสามารถวิเคราะหชุดขอมูลขนาดใหญไดอยางมีประสิทธิภาพ (สภาวิชาชีพบัญชี  

ในพระบรมราชูปถัมภ, 2555ค) การใชงานขั้นสูงเกี่ยวกับการวิเคราะหขอมูลในฐานขอมูลและ 

การสืบคนอัตโนมัติ การปรับปรุงกระบวนการตรวจสอบที่มีความซับซอน ชวยเพิ่มศักยภาพและ

ปรับปรุงความแมนยำของการปฏิบัติงานตรวจสอบบัญชีไดดีกวาวิธีการตรวจสอบบัญชีแบบดั้งเดิม 

(Curtis & Payne, 2008) 



บทที่ 2 

แนวคิดทฤษฎี และงานวิจัยที่เกี่ยวของ 
บทที่ 2  แนวคิดทฤษฎี และงานวิจัยที่เกี่ยวของ 

งานวิจัยนี ้มุ งศึกษาแนวคิดทฤษฎีเกี ่ยวกับทฤษฎีตัวแทน งบการเงิน การวัดผลการ

ดำเนินงาน แนวคิดการทุจริต การตรวจสอบบัญชี แบบจำลอง M-Score และความรู เกี ่ยวกับ

ปญญาประดิษฐ (Artificial Intelligence: AI)  รวมถึงการคนควางานวิจัยที่เกี่ยวของเพื่อติดตาม

ความกาวหนาของแนวคิดและทฤษฎี เพ่ือนำมาสรางกรอบแนวคิดในการวิจัยไดรอบดาน ดังนี้ 

 

2.1  แนวคิดทฤษฎี 

การศึกษาแนวคิดและทฤษฎีที่เกี่ยวของกับการคาดคะเนการทุจริตจากงบการเงินโดยใช

แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมในการตรวจสอบบัญชี ตองทำความเขาใจเกี่ยวกับแนวคิดทฤษฎี

ตัวแทน งบการเงิน การวัดผลการดำเนินงาน การทุจริต และแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม 

เพื่อใหงานวิจัยมีความลึกซ้ึงเชิงเน้ือหาและความสอดคลอง ดังนี้ 

2.1.1  ทฤษฎีตัวแทน (Agency Theory) 

บุคคลหนึ่งแตงตั้งหรือมอบหมายใหอีกบุคคลหนึ่งกระทำการแทน เปนลักษณะเบื้องตน

ของตัวการและตัวแทน ซึ่งเปนรากฐานของทฤษฎีตัวแทน สามารถประยุกตใชกับหลายเหตุการณท้ัง

ที่เกิดขึ้นในการดำเนินชีวิต การดำเนินธุรกิจทั้งที่แสวงหากำไรหรือไมแสวงหากำไร ทฤษฎีตัวแทนได

อธิบายถึงพฤติกรรมของบุคคลหนึ่งที่เรียกวา “ตัวการ (Principal)” ที่ตองมอบหมายใหบุคคลอ่ืน

กระทำการแทนตน  โดยมอบอำนาจทำการแทนใหบุคคลที่รับหนาที่ในการกระทำการแทนน้ัน 

เรียกวา “ตัวแทน (Agent)”  

ตนทุนเกี่ยวกับตัวแทน (Agency Costs) จะเกิดขึ้นหลังจากการทำสัญญาที่รัดกุมและ

การบังคับใช (Fama & Jensen, 1983) เพื่อกำกับ ติดตาม และประเมินผลการทำงานของตัวแทน 

(Jensen & Meckling, 1976) ทฤษฎีตัวแทนเกี่ยวของกับสัญญาซึ่งนำไปสูสิ่งจูงใจ (Incentives) ที่

เหมาะสม การกระจายความเสี่ยง (Risk Sharing) และการที่มีตัวแทนปฏิบัติงานแทนทำใหตัวการไม

สามารถเขาถึงขอมูลไดดีเทากับตัวแทน เพราะตัวแทนอาจไมไดรายงานขอมูลสารสนเทศ 

(Information) อยางครบถวนใหตัวการทราบ ตัวการและตัวแทนมักคาดหวังบางสิ่งบางอยางและ

ไดรับบางสิ่งบางอยางตอบแทนจากอีกฝาย (Spremann, 1987) ลักษณะของผูบริหารที่เปนตัวแทน

จะมีคุณลักษณะ 2 อยาง คือ ผูที ่เห็นประโยชนสวนตน (Self-Interest) และเปนผูที ่ฉวยโอกาส 
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(Opportunistic) จากการปฏิบัติงานอาจเปนไปไดที่ตัวแทนจะปกปด ซอนเรนขอมูล หลีกเลี่ยง 

ความรับผิดชอบ และกระทำการที่ผิดตอศีลธรรม (ธกานต ชาติวงค, 2560)  

ในมุมมองทางดานธุรกิจ ความสัมพันธระหวางตัวการ (Principal) และตัวแทน 

(Agent) ภายใตสัญญาทางธุรกิจนั้น สามารถอธิบายโดยการประยุกตใชทฤษฎีตัวแทนเพื่อพรรณนา

ความสัมพันธอันอาจเกิดขึ้นระหวางตัวการ (เจาของกิจการผูเปนเจาของสวนของทุน) กับตัวแทน 

(คณะกรรมการบริษัท) เมื่อทำสัญญาจางแลว เจาของจะมอบอำนาจในการบริหารจัดการทรัพยากร

แกผูบริหารเพื่อการสรางมูลคาของกิจการใหอยูในระดับที่สูงที่สุด (ศิลปพร ศรีจั ่นเพชร, 2551; 

Jensen & Meckling, 1976) ตามภาพ 2.1 

 

 
ภาพ 2.1  ความสมัพันธของผูถือหุนของกิจการกับคณะกรรมการบริษัท 

ที่มา: Mahmes, K. (2023). Understanding the Role of Audit Bureau in the Implementation of 

Corporate Governance Principles: An Agency Theory Perspective. Al-Riyadah Journal for 

Researches and Scientific Activities, 7, 1-35. (Figure 1: Agency theory explanation, p. 5) 

 

จากภาพ 2.1 แสดงใหเห็นถึงความสัมพันธระหวางตัวการและตัวแทนภายใตสัญญา

ทางธุรกิจ ตัวการจางตัวแทนใหมาทำงาน (Hires) และตัวแทนจะดำเนินการแทนตัวการ (Performs) 

อยางไรก็ตาม ทั้งสองฝายมักจะมีความสนใจสวนตน (Self-interest) ซึ่งอาจกอใหเกิดความขัดแยง

ทางผลประโยชน (Conflict of Interests) และมีตนทุนเกี่ยวกับตัวแทน (Agency Costs) ตามมา

เพื ่อจ ัดการกับความขัดแยงนี ้  ต ัวการมักตองทำสัญญาที ่ร ัดก ุมและใชกลไกการบังค ับใช  

(Enforcement Mechanisms) เชน การกำกับ ติดตาม และประเมินผลการทำงานของตัวแทน การ

ใหผลตอบแทนที่เหมาะสมเพื่อจูงใจตัวแทนไมใหฉวยโอกาส (Opportunistic) และซอนเรนขอมูล 

(Hidden Information) การมีการกำกับดูแลที ่ดี (Good Corporate Governance) มาเปนสวน

หนึ่งในการควบคุมภายใน (ศิลปพร ศรีจั่นเพชร, 2551; อัญญา ขันธวิทย และคณะ, 2552) แตความ

ขัดแยงระหวางเจาของกิจการ (ตัวการ) กับผูบริหาร (ตัวแทน) เชน 1) ความขัดแยงดานศีลธรรม  
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2) ความขัดแยงในการรักษากำไรสะสมของกิจการ  3) ความขัดแยงดานขอบเขตของเวลา และ  

4) ความขัดแยงดานการไมยอมรับการบริหารความเสี่ยง (McColgan, 2001) 

การที่เจาของกิจการแตงตั้งตัวแทนนั้นยอมมีความคาดหวังในการปฏิบัติงานแฝงอยู

ดวยความเชื่อวาผูบริหารสามารถใหรายงานผลการดำเนินงานตามจริงได และผูสอบบัญชีที่เปน

ตัวแทนอิสระของเจาของจะรายงานความจริงจากการตรวจสอบงบการเงินที่ผูบริหารไดใหการรับรอง

ไวเกี่ยวกับงบการเงิน (Spremann, 1987) 

สรุปไดวา ผูถือหุนในฐานะตัวการทำสัญญาตัวแทนกับคณะกรรมการบริษัทในฐานะ

ตัวแทนตามหลักทฤษฎีตัวแทน เพื่อกระจายความเสี่ยงในการบริหารงานจากผูถือหุนที่อาจทำได 

ไมเต็มที่หรือไมสามารถทำดวยตนเองได ทั้งนี้ ตัวแทนอาจไมไดรายงานขอมูลสารสนเทศอยาง

ครบถวนใหตัวการทราบ ตัวการยอมหวังผลตอบแทนจากกิจการในรูปของเงินปนผล (Dividends) 

เพื่อใหเกิดความมั่นใจในผลการดำเนินงานและผลตอบแทน จึงมีการตรวจสอบทางการเงินดวยการ

ตรวจสอบบัญชีตามที่กฎหมายกำหนด การตรวจสอบบัญชีมีขึ้นเพื่อใหแนใจวารายงานการเงินท่ี 

ผูถือหุนไดรับมีความถูกตองตามควรในสาระสำคัญ ไมมีการทุจริตและขอผิดพลาด รวมถึงมีขอมูลท่ี

ขัดตอขอเท็จจริงอันเปนสาระสำคัญหรือไม ขอมูลในรายงานการเงินตองมีคุณภาพและสามารถให

ขอมูลการเงินที่มีประโยชนแกผู บริหาร (ขอมูลเพื่อการบริหารภายในกิจการ) และผูถือหุนและ 

ผู มีสวนไดเสีย (ขอมูลเปดเผยสาธารณะ) ตองผานการตรวจสอบจากผู สอบบัญชีรับอนุญาต  

(ราชกิจจานุเบกษา, 2471) 

2.1.2  งบการเงิน  

กรอบแนวคิดสำหรับรายงานทางการบัญชีไดวางหลักการพื ้นฐานของงบการเงิน 

(Financial Statements) กิจการที่เสนอรายงานแบบงบการเงินรวมและงบการเงินเฉพาะกิจการ 

และประเภทของงบการเงิน (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 2563) และเพื่อใหเกิดการ

จัดทำบัญชีที่มีมาตรฐานเดียวกันหรือเปนไปในทิศทางเดียวกันสอดคลองกับกรอบแนวคิดทางการ

บัญชี จึงมีรูปแบบการนำเสนองบการเงินตามหลักการพื้นฐานของงบการเงินและประเภทของ 

งบการเงิน (ราชกิจจานุเบกษา, 2563ก) 

2.1.2.1  หลกัการพื้นฐานของงบการเงิน 

หลักการพื้นฐานในการจัดทำงบการเงินตองทราบวัตถุประสงคและขอบเขต

ของงบการเงิน รอบระยะเวลารายงาน และขอสมมติการดำเนินงานตอเนื ่อง เพื ่อใหผู จัดทำ 

งบการเงินและผูใชงบการเงินไดเขาใจตรงกัน 

2.1.2.1.1  วัตถุประสงคและขอบเขตของงบการเงิน 

งบการเงินจัดทำขึ้นเพื ่อวัตถุประสงคในการใหขอมูลเกี ่ยวกับ



13 

 

สินทรัพย หนี้สิน สวนของเจาของ รายได และคาใชจายของกิจการที่เสนอรายงาน ขอมูลที่แสดงใน

งบแสดงฐานะการเงิน คือ สินทรัพย หนี้สิน และสวนของเจาของ สำหรับรายไดและคาใชจายแสดง

ในงบกำไรขาดทุนเบ็ดเสร็จ สวนขอมูลที่เปนตัวเลขอื่นแสดงไวในงบอื่น เชน งบกระแสเงินสด  

งบตนทุนผลิต สำหรับขอมูลที่ไมเปนตัวเลขอื่นแสดงไวในหมายเหตุประกอบงบการเงิน โดยตองมี

การเปดเผยเกี่ยวกับสินทรัพย หนี้สิน สวนของเจาของ รายได และคาใชจายที่ไดรับรูและยังไมรับรู

เงินทุนที่ไดรับจากผูถือสิทธิเรียกรองสวนของเจาของและการจัดสรรคืนใหผูถือสิทธิเรียกรองสวนของ

เจาของ รวมถึงวิธี ขอสมมติ และดุลยพินิจที่ใชในการประมาณการจำนวนเงินที่นำเสนอหรือเปดเผย 

และการเปลี่ยนแปลงเหลานั้น จากวัตถุประสงคและขอบเขตของงบการเงินที่ไดกลาวมาขางตน ซึ่งมี

ประโยชนตอผูใชงบการเงินในการประเมินความเปนไปไดสำหรับกระแสเงินสดรับสุทธิในอนาคต 

และการประเมินหนาที่และความรับผิดชอบของฝายบริหารตอทรัพยากรเชิงเศรษฐกิจของกิจการท่ี

เสนอรายงาน (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 2563) 

2.1.2.1.2  รอบระยะเวลารายงาน 

งบการเงินใหจัดทำสำหรับรอบระยะเวลารายงาน โดยปกติ คือ  

1 ป หรือ 12 เดือน ตามปปฏิทิน โดยเริ่ม 1 มกราคม – 31 ธันวาคม ของแตละป (แตไมใชในทุก

กรณี) กิจการบางแหงเลือกที่จะมีรอบระยะเวลารายงานเริ่มตนในวันใดก็ไดในป ไปจนสิ้นสุดในป

ถัดไป และมีขอกำหนดในการจัดทำบัญชีอยางนอยทุก 12 เดือนและใหมีการตรวจสอบบัญชีตาม

ประมวลกฎหมายแพงและพาณิชยกำหนด (ราชกิจจานุเบกษา, 2471) งบการเงินที่จัดทำขึ้นสำหรับ

รอบระยะเวลารายงานหนึ่ง งบการเงินตองใหขอมูลเกี่ยวกับสินทรัพยและหนี้สิน รวมถึงสินทรัพย

และหนี้สินที่ยังไมรับรู และสวนของเจาของที่มีอยู ณ สิ้นรอบหรือระหวางรอบระยะเวลารายงาน 

รวมถึงรายไดและคาใชจายสำหรับรอบระยะเวลารายงาน (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 

2563) ผูใชขอมูลทุกคนสามารถใชขอมูลไดเทาเทียมกัน และถือวาผูใชงบการเงินมีความรูพื้นฐาน

เพียงพอที่จะทำความเขาใจงบการเงินได หากผูใชงบการเงินตองการขอมูลเฉพาะดานเพื่อตอบสนอง

การงานใดของตน ยังคงสามารถขอขอมูลเพ่ิมเติมจากกิจการไดในขอบเขตที่เหมาะสม 

2.1.2.1.3  ขอสมมติการดำเนินงานตอเนื่อง  

กิจการที่จัดตั ้งขึ ้นมีวัตถุประสงคเพื ่อการดำเนินงานตอเนื ่อง 

(Going Concern) ไปในอนาคตและไมสามารถกำหนดวันที่จะเลิกกิจการไดจนกวาจะมีเหตุการณ 

บงบอกถึงการที่จะไมมีการดำเนินงานตอเนื ่อง การจัดทำงบการเงินตั ้งอยู บนพื้นฐานของการ

ดำเนินงานตอเนื่อง แตหากตองการเลิกกิจการหรือไมดำเนินงาน งบการเงินอาจจัดทำดวยหลักการท่ี

แตกตางไป และเปดเผยหลักการที่แตกตางนั้นในหมายเหตุประกอบงบการเงิน (สภาวิชาชีพบัญชี  

ในพระบรมราชูปถัมภ, 2563) เพ่ือใหผูใชงบการเงินไดตะหนักถึงการใชขอมูลอยางระมัดระวัง 



14 

 

2.1.2.2  องคประกอบของงบการเงิน 

สินทรัพย หนี้สิน สวนของเจาของ รายได และคาใชจาย เปนองคประกอบ

สำคัญในการจัดทำงบการเงิน รวมถึงกระแสเงินสด 

2.1.2.2.1  สินทรัพย 

ทรัพยากรเชิงเศรษฐกิจในปจจุบันที่อยูภายใตการควบคุมของ

กิจการ ซึ่งเปนผลของเหตุการณในอดีต (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 2563) โดยที่

ทรัพยากรเชิงเศรษฐกิจ หมายถึง สิทธิที ่ม ีศ ักยภาพในการสรางผลประโยชนเชิงเศรษฐกิจ  

โดยคำนิยามของสินทรัพย 3 เรื่องหลัก ไดแก สิทธิ ศักยภาพในการสรางผลประโยชนเชิงเศรษฐกิจ 

และการควบคุม 

2.1.2.2.2  หนี้สิน 

ภาระผูกพันปจจุบันของกิจการในการโอนทรัพยากรเชิงเศรษฐกิจ 

ซึ่งเปนผลของเหตุการณในอดีต (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 2563) โดยที่นิยามของ

หนี้สิน 3 เรื่องหลัก ไดแก ภาระผูกพัน ภาระผูกพันที่ตองโอนทรัพยากรเชิงเศรษฐกิจ และภาระ

ผูกพันที่เปนภาระผูกพันปจจุบันที่อยูอันเปนผลของเหตุการณในอดีต 

2.1.2.2.3  สวนของเจาของ 

สวนไดเสียคงเหลือในสินทรัพยของกิจการหลังจากหักหนี้สิน

ทั้งสิ้นแลว (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 2563) โดยที่เจาของกิจการมีสิทธิเรียกรองสวน

ของเจาของคงเหลือจากกิจการที่ไมเปนไปตามคำนิยามของหนี้สิน สิทธิเรียกรองนั้นอาจกำหนดตาม

สัญญา ขอกฎหมายหรือวิธีการที่คลายกัน สิทธิเรียกรองของเจาของที่แตกตางกันอาจใหสิทธิท่ี

แตกตางกันกับผูถือหุน สวนประกอบของสวนของเจาของบางรายการอาจถูกกระทบดวยขอกำหนด

ตามกฎหมาย ระเบียบหรือขอกำหนดอื่น เชน สวนทุนหรือกำไรสะสม และการดำเนินธุรกิจจะมี

รูปแบบการจัดตั้งขึ้นและเรียกแตกตางกันตามลักษณะความรับผิดชอบของเจาของตามสิทธิสวนได

เสียของตน เชน เจาของคนเดียว หางหุนสวน บริษัท หรือการดำเนินงานธุรกิจภาครัฐประเภทอื่น 

2.1.2.2.4  รายได 

การเพิ่มขึ้นของสินทรัพยหรือการลดลงของหนี้สินที่สงผลใหเกิด

การเพิ่มขึ้นของสวนของเจาของ ทั้งนี้ไมรวมถึงเงินทุนที่ไดรับจากผูถือสิทธิเรียกรองสวนของเจาของ  

รายไดเปนองคประกอบของงบการเงินที่เกี่ยวกับผลการดำเนินงานการเงินของกิจการ แมวานิยาม

ของรายไดจะกลาวถึงการเปลี่ยนแปลงของสินทรัพยและหนี้สิน ขอมูลของรายไดยังคงมีความสำคัญ

เทากับขอมูลเกี่ยวกับสินทรัพยและหนี้สิน (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 2563) 

 



15 

 

2.1.2.2.5  คาใชจาย 

การลดลงของสินทรัพยหรือการเพิ่มขึ้นของหนี้สินที่สงผลใหเกิด

การลดลงของสวนของเจาของ ทั้งนี้ไมรวมถึงการจัดสรรคืนใหผูถือสิทธิเรียกรองสวนของเจาของ  

คาใชจายเปนองคประกอบของงบการเงินที่เกี่ยวกับผลการดำเนินงานการเงินของกิจการ แมวานิยาม

ของคาใชจายจะกลาวถึงการเปลี่ยนแปลงของสินทรัพยและหนี้สิน ขอมูลของคาใชจายยังคงมี

ความสำคัญเทากับขอมูลเกี่ยวกับสินทรัพยและหนี้สิน (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 

2563) 

2.1.2.3  โครงสรางและเนื้อหาของงบการเงิน 

งบการเงินฉบับสมบูรณประกอบดวย 1) งบแสดงฐานะการเงิน  2) งบกำไร

ขาดทุนและกำไรขาดทุนเบ็ดเสร็จอื่น  3) งบแสดงการเปลี่ยนแปลงสวนของเจาของ  4) งบกระแส 

เงินสด และ 5) หมายเหตุประกอบงบการเงิน โดยกิจการตองใหความสำคัญอยางเทาเทียมกันในทุก

งบการเงิน (ราชกิจจานุเบกษา, 2562) เปนการนำเสนอฐานะการเงิน ผลการดำเนินงาน และกระแส

เงินสดของกิจการอยางมีแบบแผน   

2.1.2.3.1  งบแสดงฐานะการเงิน 

งบแสดงฐานะการเงินจัดทำขึ้นเพื่อแสดงฐานะการเงินของกิจการ 

ณ วันที่รายงาน ซึ่งขอมูลตัวเลขเปนจำนวนเงินเพียงแควันที่เสนอรายงาน ซึ่งตางจากงบการเงินอื่นท่ี

รายงานขอมูลตัวเลขเปนยอดสะสมตลอดรอบระยะเวลาบัญชี งบแสดงฐานะการเงินแสดงรายการ 

สินทรัพย หนี้สิน และสวนของเจาของ และมีการจัดประเภทของสินทรัพยและหนี้สินเปนประเภท

หมุนเวียน (เปลี ่ยนแปลงภายใน 12 เดือนนับจากวันที ่เสนอรายงาน) และไมหมุนเวียน (เมื่อ 

ไมเขาเกณฑการจัดประเภทหมุนเวียน) (ราชกิจจานุเบกษา, 2562) 

2.1.2.3.2  งบกำไรขาดทุนเบ็ดเสร็จ 

งบกำไรขาดทุนเบ็ดเสร็จจัดทำขึ้นเพื่อแสดงขอมูลเกี่ยวกับผลการ

ดำเนินงานประจำป คือ รายไดจากการดำเนินงาน รายไดอื่น ตนทุนขาย ตนทุนบริการ คาใชจายใน

การดำเนินงาน สรุปเปนผลกำไรและขาดทุนจากการดำเนินงานกอนตนทุนทางการเงินและภาษีเงิน

ได สำหรับงบกำไรขาดทุนเบ็ดเสร็จอื่นมีการจัดประเภทตามลักษณะรายการและตามการจัดกลุม  

ซึ่งจะไมมีการจัดประเภทรายการใหมเขาไปไวในกำไรหรือขาดทุนในภายหลัง และจะมีการจัด

ประเภทรายการใหมเขาไปไวในกำไรขาดทุนในภายหลังเมื่อเปนไปตามเงื่อนไขที่เฉพาะเจาะจง  

(ราชกิจจานุเบกษา, 2562) 
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2.1.2.3.3  งบแสดงการเปลี่ยนแปลงสวนของเจาของ 

งบแสดงการเปลี่ยนแปลงสวนของเจาของจัดทำขึ้นเพื ่อแสดง

ขอมูลในการเปลี่ยนแปลงของสวนของเจาของที่เกิดขึ้นตลอดรอบระยะเวลาบัญชี ไดแก กำไรหรือ

ขาดทุนประจำป กำไรขาดทุนเบ็ดเสร็จอื่น และรายการกับผูเปนเจาของในฐานะที่เปนเจาของ เชน 

การเพิ่มทุน การลดทุน การจายเงินปนผลหรือหุนปนผล การตั้งสำรองตามกฎหมาย เปนตน และการ

เปลี่ยนแปลงในสวนไดเสียของความเปนเจาของในบริษัทยอยที่ไมไดสงผลใหสูญเสียการควบคุม  

(ราชกิจจานุเบกษา, 2562) 

2.1.2.3.4  งบกระแสเงินสด 

งบกระแสเงินสดจัดทำขึ้นเพื่อแสดงขอมูลกระแสเงินสดที่เปน

กระแสเงินสดไหลเขาและกระแสเงินสดไหลออกผานกิจกรรมของกระแสเงินสด 3 กิจกรรม คือ 

กระแสเงินสดจากกิจกรรมดำเนินงาน (Cash Flow from Operating Activities) กระแสเงินสดจาก

กิจกรรมลงทุน (Cash Flow from Investing Activities) และกระแสเงินสดจากกิจกรรมจัดหาเงิน 

(Cash Flow from Financing Activities) สามารถจัดทำงบกระแสเงินสดได 2 วิธี คือ วิธีทางตรง

และวิธีทางออม ทั้ง 2 วิธีแสดงขอมูลในสวนของกระแสเงินสดจากกิจกรรมดำเนินงานที่แตกตางกัน

เทานั้น กลาวคือ วิธีทางตรงจะนำเสนอขอมูลกิจกรรมดำเนินงานที่มีกระแสเงินสดไหลเขาและออก

ในแตละบัญชี สวนวิธีทางออมจะนำขอมูลกำไรสุทธิทางบัญชีนำมาปรับปรุงรายการที่ไมเกี่ยวของกับ

ตัวเงินออกเพื่อใหเปนกำไรสุทธิที่เปนตัวเงิน และทั้ง 2 วิธีในการจัดทำงบการเงินไมมีความแตกตาง

ของยอดประจำรายการกระแสเงินสดจากกิจกรรมดำเนินงาน (ราชกิจจานุเบกษา, 2562) 

2.1.2.3.5  หมายเหตุประกอบงบการเงิน 

รายการที่ตองแสดงในหมายเหตุประกอบงบการเงินตองแสดง

ขอมูลเกี่ยวกับเกณฑการจัดทำงบการเงินและนโยบายการบัญชีเฉพาะที่กิจการใช สำหรับการเปดเผย

นโยบายการบัญชีที่สำคัญ ประกอบดวย 1) เกณฑ (มูลฐาน) การวัดมูลคาที่ใชจัดทำงบการเงิน และ 

2) นโยบายการบัญชีอื่นที่กิจการเลือกใช ซึ่งเกี่ยวของกับความเขาใจไดในงบการเงินของกิจการ  

(ราชกิจจานุเบกษา, 2562; ราชกิจจานุเบกษา, 2563ก) กิจการตองพิจารณาถึงผลกระทบตอความ

เขาใจไดและการเปรียบเทียบกันไดของงบการเงิน โดยแตละรายการที่ปรากฏในงบแสดงฐานะ

การเงิน งบกำไรขาดทุนและกำไรขาดทุนเบ็ดเสร็จอื่น งบแสดงการเปลี่ยนแปลงสวนของเจาของ และ

งบกระแสเงินสด ตองมีการอางอิงถึงขอมูลที่เกี่ยวของที่ไดเปดเผยไวในหมายเหตุประกอบงบการเงิน

และเปดเผยขอมูลที่กำหนดโดยมาตรฐานการรายงานทางการเงินหรือใหขอมูลอื่นเพิ่มเติมที่ไมได

นำเสนอไวในที่ใดของงบการเงิน แตเปนขอมูลที่เกี่ยวของตอการทำความเขาใจงบการเงินเหลาน้ัน 

(ราชกิจจานุเบกษา, 2562; ราชกิจจานุเบกษา, 2563ก) 
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สรุปไดวา หลักการพื้นฐานในการจัดทำงบการเงินมีวัตถุประสงคเพื่อใหขอมูลเกี่ยวกับ

สินทรัพย หนี้สิน สวนของเจาของ รายได และคาใชจายของกิจการที่เสนอรายงาน งบการเงิน ไดแก 

1) งบแสดงฐานะการเงิน  2) งบกำไรขาดทุนเบ็ดเสร็จ  3) งบแสดงการเปลี ่ยนแปลงสวนของ 

เจาของ  4) งบกระแสเงินสด และ 5) หมายเหตุประกอบงบการเงิน (ราชกิจจานุเบกษา, 2563ก;  

สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 2563) การตรวจสอบบัญชีจึงทำการตรวจสอบสิ่งที่ผูบริหาร

ใหการรับรองเกี่ยวกับขอมูลในงบการเงินเหลานี้ ทำใหผูสอบบัญชีตองตรวจสอบการทุจริตและ

ขอผิดพลาดในสิ่งที่ผูบริหารใหการรับรองไว ขอมูลในงบการเงินที่มีการใชในการตรวจหาการทุจริต

จากงบการเงิน (Omar et al., 2014; Sawangarreerak & Thanathamathee, 2021)   

2.1.3  การวัดผลการดำเนินงาน (Business Performance) 

ผลการดำเนินงานของกิจการสามารถวิเคราะหผานตัวเลขจากงบการเงินดวย 

การวิเคราะหอัตราสวน เพื่อวัดผลการดำเนินงานมี 4 รูปแบบ ไดแก 1) อัตราสวนสภาพคลอง   

2) อัตราสวนความสามารถในการทำกำไร  3) อัตราสวนประสิทธิภาพในการดำเนินงาน และ  

4) อัตราสวนความสามารถในการชำระหน้ี 

2.1.3.1  อัตราสวนสภาพคลอง  

อัตราสวนสภาพคลอง (Liquidity Ratios) พิจารณาความคลองตัวในการจาย

ชำระหนี้หรือสภาพคลองในการใชเงินสด  

2.1.3.1.1  อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียน  

อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียน (Current Ratio) เปนการวัดและ

ประเมินประสิทธิภาพของสัดสวนระหวางสินทรัพยหมุนเวียนกับหนี้สินหมุนเวียน หากมีสัดสวน

สินทรัพยหมุนเวียนสูงกวาหนี้สินหมุนเวียนแลวกิจการนั้นจะมีสภาพคลอง สูตรการคำนวณเปนดังนี้ 

อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียน = 
สินทรัพยหมนุเวียน 

หน้ีสินหมนุเวียน 

อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนพิจารณาเปนเทา หากสินทรัพย

หมุนเวียน เทากับหน้ีสินหมุนเวียนจะมีสัดสวนเทากับ 1 ทำใหเขาใจถึงสภาพคลองของกิจการ การใช

อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนในการตรวจจับทุจริตจากงบการเงินจากงานวิจัยของ Gu et al. (2024) 

ไดนำเสนอวาระบบการเตือนภัยลวงหนาอัตโนมัติอาจพบการเคลื่อนไหวผิดปกติในอัตราสวนเงินทุน

หมุนเวียนได และ Sapiri (2024) ไดวิเคราะหบทบาทของผูสอบบัญชีในการใชวิเคราะหอัตราสวน

เงินทุนหมุนเวียนเปนเครื่องมือในการตรวจสอบความนาเชื่อถือของงบการเงิน และเพื่อระบุสัญญาณ

เตือนของการจัดการกำไรที่อาจนำไปสูการรายงานทางการเงินที่ผิดพลาด 
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2.1.3.1.2  อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม 

การคำนวณอัตราส วนเง ินท ุนหมุนเว ียนต อส ินทร ัพย รวม 

(Working Capital to Total Assets) เปนสัดสวนที่ชวยวิเคราะหความสามารถของธุรกิจในการ

จัดการกับความตองการทางการเงินระยะสั้นโดยไมตองพึ่งพารายไดจากเงินกูภายนอก อัตราสวนน้ี

ชวยใหผูวิเคราะหสามารถเห็นภาพรวมของสภาพคลองและความสามารถในการดำเนินงานโดยอาศัย

ทรัพยากรภายในของกิจการ การคำนวณแสดงไดตามสูตรดังนี้ 

อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม = 
สินทรัพยหมนุเวียน - หน้ีสินหมุนเวียน 

สินทรัพยรวม 

คาของอัตราสวนนี ้สามารถใหขอมูลเกี ่ยวกับความเสี ่ยงทาง

การเงินและสภาพคลองของธุรกิจ เมื่อคาอัตราสวนนี้สูง หมายความวา ธุรกิจมีสภาพคลองของ

สินทรัพยหมุนเวียนที่ดีและสามารถจัดการกับภาระหนี้สินระยะสั้นไดดีโดยไมตองพึ่งพาเงินกู 

เน่ืองจากมีสินทรัพยหมุนเวียนมากกวาหนี้สินหมุนเวียน 

ตามการศึกษาของ Liodorova & Voronova (2020) ไดมีการใช

อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนตอสินทรัพยรวมเพื่อวิเคราะหความเสี่ยงทางการเงินและตรวจจับการ

ทุจริตในรายงานทางการเงิน โดยเปนเครื ่องมือชวยใหสามารถประเมินและตรวจสอบความ

สมเหตุสมผลของขอมูลทางการเงิน ชวยใหสามารถระบุความไมปกติที่อาจบงชี้พฤติกรรมการทุจริต

การวิเคราะหและตรวจสอบความสมเหตุสมผลของขอมูลทางการเงินเพื่อปองกันการทุจริต 

2.1.3.1.3  อัตราสวนสินทรัพยหมนุเวียนตอสินทรัพยรวม 

การวิเคราะหอัตราสวนสินทรัพยหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม 

(Current Assets to Total Assets) ใหความเขาใจในสวนสัดสวนของสินทรัพยหมุนเวียนเมื่อเทียบ

กับสินทรัพยรวม สามารถบอกถึงการจัดการทางการเงินและความสามารถในการชำระหนี้สินระยะ

สั้นของกิจการ อัตราสวนนี้ชวยใหนักลงทุนและผูวิเคราะหสามารถประเมินความเสี่ยงที่เกี่ยวของกับ

สภาพคลองและความสามารถในการดำเนินการของกิจการได การคำนวณแสดงไดตามสูตรดังนี้ 

อัตราสวนสินทรัพยหมนุเวียนตอสินทรัพยรวม = 
สินทรัพยหมนุเวียน 

สินทรัพยรวม 

อัตราสวนสินทรัพยหมุนเวียนตอสินทรัพยรวมในการตรวจจับการ

ทุจริตในงบการเงินมีความสำคัญในการวิเคราะหความสามารถของกิจการในการใชสินทรัพยและ

หนี้สินของตนเองเพื่อสรางรายได (Delen et al., 2013) สามารถใชในการวิเคราะหวาสินทรัพยของ
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กิจการถูกจัดการอยางเหมาะสมหรือไม โดยเปรียบเทียบแตละสินทรัพยกับสินทรัพยหมุนเวียนหรือ

สินทรัพยรวม (Sawangarreerak & Thanathamathee, 2021) หรืออาจสงเปนสัญญาณของการ

ปฏิบัติการทางการเงินที่มิชอบ (Ravisankar et al., 2011) 

2.1.3.1.4  อัตราสวนกระแสเงินสด 

อัตราสวนกระแสเงินสด (Cash Flow Ratio) ที่สูงสามารถชวยใน

การชี้วัดกิจการที่มีสภาพคลองทางการเงินและความสามารถในการชำระหนี้สินหมุนเวียนไดอยาง

เพียงพอ ในทางกลับกัน อัตราสวนที่ต่ำอาจบอกถึงความเสี่ยงที่กิจการอาจไมสามารถชำระหนี้สิน

หมุนเวียนไดตามกำหนด การคำนวณแสดงไดตามสูตรดังนี้ 

อัตราสวนกระแสเงินสด = 
กระแสเงินสดจากการดำเนินงาน 

หน้ีสินหมนุเวียน 

การวิเคราะหอัตราสวนกระแสเงินสด แสดงใหเห็นความสัมพันธ

อยางชัดเจนระหวางการจัดการกระแสเงินสดและความสามารถในการชำระหนี้สินหมุนเวียนของ

กิจการ และอัตราสวนกระแสเงินสดมีความสำคัญในการตรวจจับการทุจริตทางการเงินและ 

การพยากรณลมเหลวของกิจการ (Karim & Kabia, 2021; Liou, 2008) 

2.1.3.1.5  อัตราสวนกระแสเงินสดจากการดำเนินงานตอสินทรัพยรวม 

การวิเคราะหอัตราสวนกระแสเงินสดจากการดำเนินงานตอ

สินทรัพยรวม (Cash Flow from Operation to Total Assets) เปนหนึ ่งในวิธ ีที ่ช วยประเมิน

ความสามารถของกิจการในการสรางกระแสเงินสดจากการดำเนินงานหลักเมื่อเทียบกับขนาดของ

สินทรัพยทั้งหมด การมีอัตราสวนที่สูงแสดงถึงศักยภาพที่ดีของกิจการในการชำระหนี้ระยะสั้นและ

สนับสนุนการดำเนินงานและการลงทุนโดยไมตองพึ่งพาแหลงเงินทุนภายนอก การคำนวณแสดงได

ตามสูตรดังนี้ 

อัตราสวนกระแสเงินสดจากการ

ดำเนินงานตอสินทรัพยรวม 
= 

กระแสเงินสดจากการดำเนินงาน 

สินทรัพยรวม 

ตามการศึกษาของ Liou (2008) พบวาอัตราสวนกระแสเงินสด

จากการดำเนินงานตอสินทรัพยรวมมีความสัมพันธกับความสามารถของกิจการในการรักษาความ

ยั่งยืนทางการเงินและการเติบโตระยะยาว งานวิจัยนี้เนนวาการมีกระแสเงินสดที่แข็งแกรงจากการ

ดำเนินงานชวยเสริมสรางฐานการเงินของกิจการและลดความจำเปนในการหาเงินทุนภายนอก 
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2.1.3.1.6  อัตราสวนกระแสเงินสดจากการจัดหาเงินตอยอดขาย 

อัตราสวนกระแสเงินสดจากการจัดหาเงินตอยอดขาย (Cash 

Flow from Financing to Sales) เปนอัตราสวนที่ชวยวิเคราะหและประเมินวากิจการไดจัดหา

เงินทุนจากกิจกรรมจัดหาเงินอยางไรและในปริมาณเทาใดเมื ่อเทียบกับยอดขายของกิจการ 

อัตราสวนนี้ชวยใหเห็นถึงความสามารถของกิจการในการจัดหาเงินทุนเพื่อสนับสนุนการขยาย

กิจกรรมทางธุรกิจและการเติบโต การคำนวณแสดงไดตามสูตรดังนี้ 

อัตราสวนกระแสเงินสดจาก 

การจัดหาเงินตอยอดขาย  
= 

กระแสเงินสดจากการจัดหาเงิน 

ยอดขาย 

อัตราสวนกระแสเงินสดจากการจัดหาเงินตอยอดขาย สะทอน

ความสามารถในการสรางกระแสเงินสดของกิจการ และยังเปนตัวชี้วัดการจัดการทรัพยากรในกิจการ

อยางมีประสิทธิภาพ งานวิจัยของ Ak et al. (2013) ไดพิสูจนวาการวิเคราะหอัตราสวนนี้สามารถ

ชวยในการคาดการณเหตุการณสำคัญของกิจการ รวมถึงการประเมินผลการดำเนินงานหลังจากเกิด

เหตุการณสำคัญ 

2.1.3.2  อัตราสวนความสามารถในการทำกำไร 

อัตราสวนความสามารถในการทำกำไร (Profitability Ratio) เปนตัวชี ้วัด

ความสามารถในการทำกำไรจากการดำเนินงานจะเกี่ยวของกับรายไดและคาใชจายที่ปรากฏใน 

งบกำไรขาดทุนเปนหลัก เน่ืองจากตองพิจารณาถึงอัตราสวนตอรายไดเปนหลัก 

2.1.3.2.1  อัตราสวนกำไรขั้นตน  

อ ัตราส วนกำไรข ั ้นต น (Gross Profit Margin) เป นต ัวช ี ้วัด

ความสามารถของกิจการในการจัดการกับตนทุนการผลิตหรือตนทุนการใหบริการเมื่อเทียบกับรายได

รวมจากการขาย (Delen et al., 2013) ซึ ่งเปนปจจัยสำคัญที ่สะทอนถึงประสิทธิภาพในการ

ดำเนินงานของกิจการ กำไรขั้นตนที่สูงขึ้นแสดงถึงการควบคุมตนทุนไดดี สามารถสนับสนุนใหมี 

กำไรสุทธิมากขึ้นหลังจากหักคาใชจายที่เกี่ยวของอื่น การคำนวณแสดงไดตามสูตรดังนี้ 

อัตราสวนกำไรขั้นตน = 
(รายไดหลกัจากการดำเนินงาน – ตนทุนขาย) X 100 

รายไดหลักจากการดำเนินงาน 

อัตราสวนกำไรขั้นตนที่ไดระบุถึงเปอรเซ็นตของกำไรขั้นตนเมื่อ

เทียบกับยอดขายรวม สามารถวัดและประเมินประสิทธิภาพในการจัดการตนทุนและการสรางกำไร

จากการขาย (Lam, 2004; Sun & Li, 2008) สำหรับกิจการที่มีอัตราสวนกำไรขั้นตนสูง แสดงถึง
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ความสามารถในการควบคุมตนทุนและการสรางรายไดจากการขายไดดี ซึ่งเปนสัญญาณที่ดีตอ

ความสามารถในการแขงขันและความยั่งยืนของธุรกิจ 

2.1.3.2.2  อัตราสวนกำไรสุทธิ  

การวิเคราะหอัตราสวนกำไรสุทธิ (Net Income Margin) ใน 

งบการเงินสามารถบงชี ้การฉอโกงไดอยางมีศักยภาพ งานวิจัยของ Omar et al. (2017) และ  

Hasan et al. (2020) ไดเนนย้ำถึงความสำคัญของการใชอัตราสวนทางการเงินเปนตัวบงชี้ เพ่ือ

ตรวจสอบความเสี่ยงของการรายงานทางการเงินที่ฉอโกง การคำนวณแสดงไดตามสูตรดังนี้ 

อัตราสวนกำไรสุทธิ = 
กำไรสุทธิ X 100 

รายไดหลักจากการดำเนินงาน 

อัตราสวนกำไรสุทธิ คิดจากกำไรสุทธิหารดวยรายไดคูณดวย 100 

(คาเปนรอยละ) แลวจึงนำไปหารกับรายไดหลักจากการดำเนินงาน ขอสังเกต หากเกิดขาดทุนสุทธิใช

สูตรในการคำนวณเดียวกัน โดยแทนที่ดวยขาดทุนสุทธิลงในตำแหนงกำไรสุทธิ เพื่อทำการวัดและ

ประเมินผลประสิทธิภาพของอัตราสวนกำไรสุทธิดวยรอยละ 

2.1.3.2.3  อัตราสวนผลตอบแทนตอสินทรัพย 

การวิเคราะหอัตราสวนผลตอบแทนตอสินทรัพย (Return on 

Assets: ROA) เปนการวัดประสิทธิภาพในการใชสินทรัพยทั้งหมดเพื่อสรางกำไรสุทธิ โดยพิจารณา

จากงานวิจัยของ Sasikala (2021) และ Liou (2008) แสดงใหเห็นวาอัตราสวนผลตอบแทนตอ

สินทรัพยสะทอนความสามารถของกิจการในการใชสินทรัพยสรางกำไร และเปนตัวชี ้ว ัดที ่มี

ความสำคัญในการคาดคะเนความสามารถของกิจการในการดำรงอยูและประสิทธิภาพทางการเงินใน

อนาคต การคำนวณแสดงไดตามสูตรดังนี้ 

อัตราสวนผลตอบแทนตอสินทรัพย = 
[กำไรสุทธิ + (ดอกเบ้ียจาย X (1 - อัตราภาษี))] X 100 

(สินทรัพยรวมตนงวด + สินทรัพยรวมปลายงวด) ÷ 2 

อัตราสวนผลตอบแทนตอสินทรัพย (ROA) แสดงถึงประสิทธิภาพ

ในการใชสินทรัพยในการสรางกำไรของกิจการ และเปนตัวชี้วัดที่สำคัญในการวิเคราะหและคาดคะเน

สถานะทางการเงินของกิจการในอนาคต ชวยในการตัดสินใจทางธุรกิจและการวางแผนทางการเงิน 

2.1.3.3  อัตราสวนประสิทธิภาพในการดำเนินงาน  

อัตราสวนประสิทธิภาพในการดำเนินงาน (Efficiency Ratios) เปนตัวชี้วัด

และประเมินประสิทธิภาพในการประกอบธุรกิจในรอบระยะเวลาบัญชี 
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2.1.3.3.1  อัตราสวนการหมนุเวียนของสินทรัพยรวม  

อ ัตราส วนการหม ุนเว ียนของส ินทร ัพย รวม (Total Asset 

Turnover) เปนอัตราสวนทางการเงินที่ชวยในการประเมินประสิทธิภาพการใชสินทรัพยของกิจการ

ในการสรางรายได อัตราสวนนี้เปนตัวชี้วัดความสามารถของกิจการในการใชสินทรัพยภายใน การ

สรางยอดขาย คาอัตราสวนที่สูงแสดงถึงประสิทธิภาพในการใชสินทรัพยอยางมีประสิทธิผลเพื่อผลิต

รายได ในขณะที่คาต่ำอาจบงชี้การใชสินทรัพยที่ไมมีประสิทธิผล การคำนวณแสดงตามสูตรดังนี้ 

อัตราสวนหมุนเวียน   

ของสินทรัพยรวม 
= 

รายไดหลักจากการดำเนินงาน 

(สินทรัพยรวมตนงวด + สินทรัพยรวมปลายงวด) ÷ 2 

จากงานวิจัยของ Hashim & Zainudin (2016) พบวาอัตราสวน

หมุนเวียนของสินทรัพยรวม เปนปจจัยที่ใชในการตรวจจับการทุจริตอยางมีนัยสำคัญ 

2.1.3.3.2  อัตราสวนหมุนเวียนของลูกหนี้การคา  

อัตราสวนการหมุนเวียนของลูกหนี้การคา (Trade Accounts 

Receivable Turnover) ในการวิเคราะหความเสี่ยงและการตรวจจับการทุจริตทางการเงินในกิจการ 

การขายสินคาเปนเงินเชื่อเปนนโยบายที่พบเห็นไดทั่วไปในหลายกิจการ อัตราสวนนี้สะทอนถึง

ประสิทธิภาพในการบริหารลูกหนี้การคาของกิจการ โดยอัตราสวนการหมุนเวียนที่สูง บงชี ้ถึง

ความสามารถของกิจการในการรับชำระหนี้ไดเร็ว ในทางกลับกัน อัตราสวนการหมุนเวียนที่ต่ำอาจชี้

ถึงความลาชาในการรับชำระหน้ี การคำนวณแสดงไดตามสูตรดังนี้ 

อัตราสวนหมุนเวียนของลูกหน้ีการคา = 
รายไดหลักจากการดำเนินงาน 

(ลูกหนี้การคาตนงวด + ลูกหน้ีการคาปลายงวด) ÷ 2 

อัตราสวนหมุนเวียนของลูกหนี้การคาคำนวณโดยนำยอดรายได

หลักจากการดำเนินงานหารดวยยอดลูกหนี้การคาถัวเฉลี่ยในรอบระยะเวลาบัญชี ลูกหนี้การคาตอง

ใชคาเฉลี่ยจากลูกหนี้การคาตนป บวก ลูกหนี้การคาปลายป และนำมาหารดวย 2 

ขอควรระวังในการนำยอดลูกหนี้การคามาใชในการคำนวณควร

เปนยอดลูกหนี้การคากอนหักประมาณการคาเผื่อหนี้สงสัยจะสูญ สำหรับงานวิจัยที่เนนไปที่การ

ตรวจจับการทุจริตทางการเงินและการวิเคราะหความลมเหลวของธุรกิจ การใชตัวแปรทางการเงิน

และอัตราสวนทางการเงินเปนเครื ่องมือในการคาดคะเนและตรวจจับการทุจริตเปนสิ ่งสำคัญ  

(Delen et al., 2013; Huang et al., 2012) 
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2.1.3.3.3  อัตราสวนลูกหนี้การคาตอสินทรัพยรวม  

อัตราสวนลูกหนี้การคาตอสินทรัพยรวม (Account Receivable 

to Total Assets) เปนหนึ่งในตัวชี้วัดที่สำคัญในการวิเคราะหประสิทธิภาพการจัดการสินทรัพยของ

กิจการและสะทอนถึงความสามารถของกิจการในการเปลี ่ยนลูกหนี ้การคาเปนกระแสเงินสด 

อัตราสวนนี้ชวยบอกถึงการบริหารจัดการลูกหนี้และความสามารถในการหมุนเวียนสินทรัพยเพ่ือ

สรางรายได บางงานวิจัยยังไดตรวจสอบถึงวิธีที่การจัดการลูกหนี้การคาอาจชวยในการตรวจจับการ

ทุจริตได (Huang et al., 2012) การคำนวณแสดงไดตามสูตรดังน้ี 

อัตราสวนลูกหนี้การคาตอสินทรัพยรวม = 
ลูกหนี้การคา 

(สินทรัพยรวมตนงวด + สินทรัพยรวมปลายงวด) ÷ 2 

อัตราสวนลูกหนี้การคาตอสินทรัพยรวมใหขอมูลเกี่ยวกับการ

บริหารจัดการลูกหนี้การคาและสามารถใชเปนตัวบงชี้การรับรูรายไดและการจัดการสินคาคงคลังได 

(Huang et al., 2012) อาจตองพิจารณาถึงวิธีที่กิจการใชเพื่อปรับปรุงประสิทธิภาพในการรับชำระ

หน้ีและการลดความเสี่ยงในการสูญเสียจากลูกหน้ีที่ไมสามารถชำระหนี้ได 

2.1.3.3.4  อัตราสวนสินคาคงเหลอืตอสินทรัพยรวม  

อัตราสวนสินคาคงเหลือตอสินทรัพยรวม (Inventory to Total 

Assets) เปนวิธีที่ใชประเมินความสามารถในการจัดการสินคาคงคลังเมื่อเทียบกับทรัพยากรรวมที่มี

อยู อัตราสวนนี้ชี้ใหเห็นถึงประสิทธิภาพในการใชสินทรัพยสำหรับการสรางรายไดผานการขายสินคา

การคำนวณเพื่อหาระยะเวลาการจายชำระหน้ีใหเจาหนี้การคา การคำนวณแสดงไดตามสูตรดังนี ้

อัตราสวนสินคาคงเหลอืตอสินทรัพยรวม = 
สินคาคงเหลือ 

(สินทรัพยรวมตนงวด + สินทรัพยรวมปลายงวด) ÷ 2 

การวัดระยะเวลาการจายชำระหนี้เจาหนี้การคาไมไดรวมอยูใน

การคำนวณอัตราสวนนี้โดยตรง แตเปนการคำนวณที่แยกตางหากเพื่อหาวากิจการตองใชระยะเวลา

เทาใดในการจายชำระหนี้เจาหนี้การคาในแตละรอบการหมุนเวียน ระยะเวลานี้มักวัดเปนจำนวนวัน 

และการมีระยะเวลาการจายชำระหนี้ที่ยาวนานสามารถชวยเพิ่มความสามารถในการหมุนเวียนของ

สภาพคลองภายในกิจการ 

จากงานของ Ak et al. (2013) ไดมีการวิเคราะหการบริหาร

จัดการสินคาคงเหลือและผลกระทบตอสภาพคลองของกิจการ พบวา อัตราสวนสินคาคงเหลือตอ

สินทรัพยรวมที่เหมาะสม ชวยเพ่ิมประสิทธิภาพในการหมุนเวียนของสินทรัพยและการสรางรายได 
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2.1.3.4  อัตราสวนความสามารถในการชำระหนี้ 

อัตราสวนความสามารถในการชำระหนี้ (Leverage Ratios) แสดงใหเห็นวา

ธุรกิจมีแหลงเงินทุนจากทั้งภายใน (ทุนเรือนหุน) และแหลงเงินทุนภายนอก เพื่อนำมาใชในการ

ดำเนินงานและขยายงานหรือเปนไปตามกลยุทธของผูบริหาร การมีภาระหนี้สินยอมตามมาดวย

ตนทุนทางการเงินในรูของดอกเบี้ยจายหรือที่เรียกเปนอยางอื่น การวิเคราะหอัตราสวนที่เกี่ยวของ

กับโครงสรางทางการเงินและภาระหนี้สินที่ตองชำระของกิจการ   

2.1.3.4.1  อัตราสวนหนี้สินที่มีภาระดอกเบ้ียรวมตอสินทรัพยรวม 

อัตราสวนหนี้สินที่มีภาระดอกเบี้ยรวมตอสินทรัพยรวม (Interest 

Bearing Debt to Total Assets) เปนโครงสรางเงินทุนจากการจัดหาเงิน อาจเกิดจากการกูยืม  

เพื่อเปรียบเทียบสัดสวนการกอหนี้สินที่มีภาระดอกเบี้ยเมื่อเทียบกับการลงทุนในสินทรัพยทั้งหมด

ของกิจการ ถาอัตราสวนนี้สูงก็แสดงวากิจการซื้อสินทรัพยสวนใหญจากการพึ่งพาการกูยืมทำให

กิจการมีความเสี่ยงทางการเงินสูง การคำนวณแสดงสูตรดังนี้ 

อัตราสวนหนี้สินที่มีภาระดอกเบ้ียตอสินทรัพย = 
หน้ีสินที่มีภาระดอกเบ้ีย 

สินทรัพยรวม 

อัตราสวนหนี ้สินที ่มีภาระดอกเบี ้ยรวมตอสินทรัพยรวมเปน

ตัวชี้วัดที่สำคัญสำหรับการวิเคราะหการทุจริต (Dalnial et al., 2014; Hashim & Zainudin, 2016) 

2.1.3.4.2  อัตราสวนหนี้สิน  

อัตราสวนหนี้สิน (Debt Ratio) ถือเปนตัวชี ้วัดในการประเมิน

โครงสรางทางการเงินและความเสี่ยงของกิจการโดยทั่วไป อัตราสวนนี้จะบอกถึงสัดสวนของหนี้สินท่ี

กิจการใชในการเปนเงินทุนเมื่อเทียบกับสินทรัพยทั้งหมดที่มีอยู อัตราสวนที่เพิ่มขึ้นสามารถสะทอน

ถึงความเสี่ยงที่สูงขึ้นในการดำเนินงาน และอาจชี้ใหเห็นถึงการพึ่งพาหนี้สินในการจัดหาเงินทุน  

การคำนวณแสดงไดตามสูตรดังนี้ 

อัตราสวนหนี้สิน = 
หน้ีสินรวม 

สินทรัพยรวม 

การศึกษาของ Liu et al. (2024) ไดชี ้ใหเห็นวาการจัดการทุน

หมุนเวียนอยางมีประสิทธิภาพมีสวนชวยในการปรับปรุงผลการดำเนินงานทางการเงินในภาคอาหาร

และเกษตรของจีน ดังนั ้นอัตราสวนหนี ้ส ินเปนตัวชี ้ว ัดที ่สามารถใชประเมินความเสี ่ยงและ

ประสิทธิภาพทางการเงิน เพ่ือสงเสริมความมั่นคงและลดความเสี่ยงทางการเงินของกิจการ 
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2.1.3.4.3  อัตราสวนหนี้สินระยะยาวที่มีภาระดอกเบ้ียตอสวนของผูถือหุน  

อัตราสวนหนี้สินระยะยาวที่มีภาระดอกเบี้ยตอสวนของผูถือหุน 

(Long Term Debt to Equity) หนี ้ส ินที ่ม ีภาระดอกเบี ้ยในระยะสั ้นไมนำรวมในการคำนวณ

เนื่องจากตองการพิจารณาภาระหนี้สินที่มีโครงสรางเงินทุนจากการจัดหาเงินในระยะยาว ซึ่งหนี้สินท่ี

มีภาระดอกเบี้ยในระยะยาวอาจเกิดจากการจัดหา สะทอนถึงตนทุนทางการเงิน (ดอกเบี้ยจาย) ใน

ระยะยาวดวยเชนกัน หากกิจการมีภาระหนี้สินที่มีภาระดอกเบี้ยในระยะยาวเปนจำนวนมาก อาจพบ

กับปญหาในการชำระหนี้ในอนาคต การคำนวณเนนไปที่หนี้สินระยะยาวที่มีภาระดอกเบ้ีย หากภาระ

หนี้สินระยะยาวที่มีภาระดอกเบี้ยมีอัตราสวนสูงกวา 1 แสดงวามีภาระหนี้สินระยะยาวที่มีภาระ

ดอกเบ้ียมากกวาสวนของผูถือหุน (สวนของเจาของ) น่ันเอง การคำนวณแสดงไดตามสูตรดังน้ี 

อัตราสวนหนี้สินระยะยาวที่มีดอกเบ้ียตอสวนของผูถือหุน = 
หน้ีสินระยะยาวที่มีดอกเบ้ีย 

สวนของผูถือหุน 

การวิเคราะหโดย Liou (2008) ไดคนพบวามีตัวแปรทางการเงิน

หลายอยางที่สามารถใชในการตรวจจับการรายงานทางการเงินที่เปนการฉอโกงและในการคาดคะเน

การลมเหลวของธุรกิจ ในขณะที่การศึกษาของ Karim & Kabia (2021) มุงเนนไปที่การวิเคราะห

กรณีการทุจริตทางการบัญชีและความออนแอดานการกำกับดูแล  

2.1.3.4.4  หนี้สินหมนุเวียนตอสวนของผูถือหุน  

อัตราส วนหนี ้ส ินหมุนเว ียนตอส วนของผู ถ ือห ุ น (Current 

Liabilities to Equity) เปนตัวชี้วัดที่ใชประเมินวิธีการที่กิจการใชหนี้สินหมุนเวียนเพื่อสนับสนุน

สินทรัพยของตน (Liou, 2008) โดยการเปรียบเทียบหนี้สินหมุนเวียนกับสวนของผูถือหุน สามารถ

ชวยใหผูลงทุนและผูวิเคราะหมีขอมูลในการตัดสินใจเกี่ยวกับความเสี่ยงและโครงสรางทางการเงิน

ของกิจการ การคำนวณแสดงไดตามสูตรดังนี้ 

อัตราสวนหนี้สินหมุนเวียนตอสวนของผูถือหุน = 
หน้ีสินหมนุเวียน 

ทุนของผูถือหุนสามญั 

คาอัตราสวนหนี้สินหมุนเวียนตอสวนของผูถือหุนที่สูงสามารถ

บอกถึงการพึ่งพาหนี้สินหมุนเวียนในการจัดหาทุนสำหรับการดำเนินงานของกิจการ อาจเปน

สัญญาณของความเสี ่ยงทางการเงินหากกิจการไมสามารถจายหนี้เหลานั ้นไดเมื ่อครบกำหนด  

ในทางกลับกัน คาที่ต่ำสามารถบอกถึงสถานะทางการเงินที่มั่นคงมากขึ้น เนื่องจากกิจการมีหนี้สิน

หมุนเวียนนอยเมื่อเปรียบเทียบกับสวนทุนของผูถือหุน 
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สรุปไดวา การวิเคราะหอัตราสวนจากขอมูลในงบการเงินที่แสดงรายการเปนตัวเลข ไดแก 

งบแสดงฐานะการเงิน งบกำไรขาดทุนและกำไรขาดทุนเบ็ดเสร็จอื่น งบแสดงการเปลี่ยนแปลงสวน

ของเจาของ และงบกระแสเงินสด สำหรับหมายเหตุประกอบ งบการเงินเปนการใหขอมูลเพิ่มเติมใน

การวิเคราะหงบการเงินที่สมบูรณในขอมูลมากขึ้น ตัวเลขในงบการเงินนำมาคำนวณเพื่อวัดผลการ

ดำเนินงานมี 4 กลุม ไดแก 1) อัตราสวนสภาพคลอง  2) อัตราสวนความสามารถในการทำกำไร   

3) อัตราสวนประสิทธิภาพในการดำเนินงาน และ 4) อัตราสวนความสามารถในการชำระหนี้ การจัด

รายการอัตราสวนในแตละกลุมมีนักวิชาการทางการเงินไดจัดกลุมไวแตกตางกันในรายละเอียดของ

อัตราสวนที่ประกอบอยูในแตละกลุ ม ในบางอัตราสวนไดใชขอมูลอื ่นนอกเหนือจากขอมูลใน 

งบการเงินรวมคำนวณดวย เชน ราคาตลาดของหุน มูลคาหลักทรัพยตามราคาตลาด เปนตน  

แตมุมมองของนักการเงินที่ใชในการวิเคราะหเพื่อการลงทุน ไมใชวิเคราะหเพื่อหาแนวโนมการทุจริต 

แตยังคงใชพื้นฐานของตัวเลขจากงบการเงินในการวิเคราะห การทบทวนวรรณกรรมในงานวิจัยน้ี

มุงเนนที่อัตราสวนทางการเงินซึ่งสามารถคำนวณไดจากขอมูลจากงบการเงินเปนหลัก หากรายการ

ใดที่ตองใชขอมูลประกอบนอกเหนือจากงบการเงินจะถือวาอยูนอกขอบเขตของงานวิจัยนี้ ผูสอบ

บัญชีรับอนุญาตใชอัตราสวนทางการเงินเพื่อหาแนวโนมการทุจริตเพื่อประเมินและนำไปวางแผนการ

ตรวจสอบงบการเงิน เพื่อตรวจสอบงบการเงินและแสดงความเห็นตองบการเงินวาถูกตองตามที่ควร

ตามหลักการบัญชีที่รับรองทั่วไป และไมมีขอมูลที่ขัดตอขอเท็จจริงอันเปนสาระสำคัญ จากการ

ทบทวนวรรณกรรมไดสรุปอัตราสวนทางการเงินที่จะใชในงานวิจัยครั้งน้ี ตามตาราง 2.1 

 

ตาราง 2.1  อัตราสวนทางการเงินที่ใชในงานวิจัย 

 

 
รหัส ตัวแปร สูตรคำนวณ 

ทบทวนวรรณกรรม

งานวิจัย 

อัต
รา

สว
นส

ภา
พค

ลอ
ง 

CR อัตราสวนเงนิทุน
หมุนเวียน 

สินทรัพยหมุนเวียน 
หนี้สินหมุนเวยีน 

(Gu et al., 2024; 
Sapiri, 2024) 

WC_TA อัตราสวนเงนิทุนหมุนเวียน
ตอสินทรพัยรวม 

เงินทุนหมุนเวียน 
สินทรัพยรวม 

(Liodorova & Voronova,  
2020) 

CA_TA อัตราสวนสินทรัพย
หมุนเวียนตอสินทรัพยรวม 

สินทรัพยหมุนเวียน 
สินทรัพยรวม 

(Delen et al., 2013;  
 Ravisankar et al., 2011;  
 Sawangarreerak &  
Thanathamathee, 2021) 
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ตาราง 2.1  อัตราสวนทางการเงินที่ใชในงานวิจัย (ตอ) 

 

 
รหัส ตัวแปร สูตรคำนวณ 

ทบทวนวรรณกรรม

งานวิจัย 

อัต
รา

สว
นส

ภา
พค

ลอ
ง 

CFR อัตราสวนกระแสเงินสด 
กระแสเงินสดจากการดำเนินงาน 

หนี้สินหมุนเวยีน 
(Karim & Kabia, 2021;  
 Liou, 2008) 

CFO_TA 

อัตราสวนกระแสเงินสด

จากการดำเนินงานตอ

สินทรัพยรวม 

กระแสเงินสดจากการดำเนินงาน 
สินทรัพยรวม (Liou, 2008) 

CFF_S 

อัตราสวนกระแสเงินสด

จากการจัดหาเงินตอ

ยอดขาย 

กระแสเงินสดจากการจัดหาเงิน 
ยอดขาย (Ak et al., 2013) 

อัต
รา

สว
นค

วา
มส

าม
าร

ถใ
นก

าร
ทำ

กำ
ไร

 

GPM อัตราสวนกำไรขัน้ตน 
 กำไรขั้นตน . 

ยอดขาย 

(Delen et al., 2013; 
 Lam, 2004; 
 Sun & Li, 2008) 

NIM อัตราสวนกำไรสุทธิ 
   กำไรสุทธ ิ  . 

ยอดขาย 
(Hasan et al., 2020;  
 Omar et al., 2017) 

ROA 
อัตราสวนผลตอบแทน

จากสินทรัพย 
   กำไรสุทธิ   . 
สินทรัพยรวม 

(Liou, 2008; 
 Sasikala, 2021) 

ATR 
อัตราสวนการหมุนเวยีน

ของสินทรัพยรวม 
    ยอดขาย    . 
สินทรัพยรวม 

(Hashim & Zainudin,  
 2016) 

อต
รา

สว
นป

ระ
สิท

ธิภ
าพ

ใน
กา

รด
ำเ

นิน
งา

น 

ART 
อัตราสวนการหมุนเวยีน

ของลูกหนี้การคา 
   ยอดขาย    . 
ลูกหนี้การคา 

(Delen et al., 2013;  
  Huang et al., 2012) 

AR_TA 
อัตราสวนลูกหนี้การคา

ตอสินทรพัยรวม  
 ลูกหนี้การคา . 
สินทรัพยรวม 

(Huang et al., 2012) 

INV_TA 
อัตราสวนสินคาคงเหลือ

ตอสินทรพัยรวม 
  สินคาคงเหลือ  . 

สินทรัพยรวม 
(Ak et al., 2013;  
 Delen et al., 2013) 
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ตาราง 2.1  อัตราสวนทางการเงินที่ใชในงานวิจัย (ตอ) 

 

2.1.4  การทุจริต  

การทุจริต (Fraud) เปนการกระทำที่แสดงใหเห็นถึงการแสวงหาประโยชนที่มิควรได

โดยชอบดวยกฎหมายสำหรับตนเองหรือผูอื่น เปนเนื้อหาที่ปรากฏในประมวลกฎหมายอาญา มาตรา 

1 (1) (ราชกิจจานุเบกษา, 2499) หรือการถือเอาประโยชนสวนตนมากกวาสวนรวม เชน การยักยอก

ทรัพยสินของกิจการ การปลอมแปลงเอกสาร การทุจริตตอตำแหนงหนาที่หรือประพฤติมิชอบ  

การเบิกจายเงินเปนเท็จ เปนตน (ทุจริตลวนเกิดจากพฤติกรรมสวนบุคคล) อันเกิดจากพฤติกรรมของ

มนุษยและสภาพแวดลอมรอบตัว มี 4 องคประกอบ คือ 1) เจตนา  2) ล อลวงหรือปกปด   

3) ใหไดมาซึ่งผลประโยชน และ 4) เกิดความเสียหายกับผูถูกกระทำ ลวนเปนเหตุและปจจัยนำมาสู

การคิดที่จะทุจริต และการทุจริตในการดำเนินธุรกิจก็เกิดจากเหตุและปจจัยพื้นฐานนี้ แตในทาง

ธุรกิจมีการทุจริตในรูปแบบการยักยอกทรัพยสิน การคอรรัปชัน และการทุจริตรายงานทางการเงิน 

การทุจริตมีอยูทุกกิจการโดยถือเปนความเสี่ยงในการดำเนินธุรกิจ ซึ่งธุรกิจจะใหความสำคัญและ

ปองกันการทุจริตลดความเสียหายตอองคกรใหมากที่สุด 

2.1.4.1  สามเหลี่ยมการทุจริต 

แนวคิดสามเหลี่ยมการทุจริต (Fraud Triangle) ไดพัฒนาโดย ดร.โดนัลด  

เครสซีย (Dr. Donald Cressey) นักอาชญาวิทยา ไดนำเสนอแบบจำลองผานสมาคมผูตรวจสอบการ

 
รหัส ตัวแปร สูตรคำนวณ 

ทบทวนวรรณกรรม

งานวิจัย 

อัต
รา

สว
นค

วา
มส

าม
าร

ถใ
นก

าร
ชำ

ระ
หน

ี้ 

TD_TA 
อัตราสวนหนีสิ้นทีม่ีภาระ
ดอกเบี้ยรวมตอสินทรพัย
รวม  

หนี้สินที่มภีาระดอกเบี้ยรวม 
สินทรัพยรวม 

(Dalnial et al., 2014;   
 Hashim & Zainudin,  
 2016) 

DR อัตราสวนหนีสิ้น 
หนี้สินรวม 

สินทรัพยรวม 
(Liu et al., 2024) 

LTD_E 
อัตราสวนหนีสิ้นระยะ
ยาวที่มีดอกเบี้ยตอสวน
ของผูถือหุน 

หนี้สินระยะทีม่ีภาระดอกเบี้ย 
สวนของผูถือหุน 

(Karim & Kabia, 2021;  
 Liou, 2008) 

CL_E 
อัตราสวนหนีสิ้น
หมุนเวียนตอสวนของผู
ถือหุน 

หนี้สินหมุนเวยีน 
สวนของผูถือหุน 

(Liou, 2008) 
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ทุจริตรับอนุญาต (Association of Certified Fraud Examiners: ACFE) โดยแบบจำลองสามเหลี่ยม

การทุจริต (Fraud Triangle) เสนอปจจัยสนับสนุนใหเกิดการทุจริต 3 ดาน ไดแก 1) แรงกดดัน   

2) โอกาส และ 3) การหาเหตุผลอันสมควร ตามภาพ 2.2 เมื่อเกิด 3 ปจจัยพรอมกันจะทำใหบุคคล

คิดที่จะทำการทุจริต แตไมแนเสมอไป เนื่องจากขึ้นอยูกับจริยธรรมและจรรยาบรรณสวนบุคคลดวย 

(Association of Certified Fraud Examiners: ACFE, 2021b)   

 

 

ภาพ 2.2  สามเหลี่ยมการทุจริต 

ที่มา: จาก Singleton et al. (2011). Fraud Auditing and Forensic Accounting (4th Ed.). New Jersey: 

WILEY. https://doi.org/10.1002/9781118269183 (Exhibit 2.1 The Fraud Triangle, P.45) 

 

2.1.4.1.1  แรงกดดนั 

แรงกดดัน (Pressure) อาจเกิดจากแรงกดดันภายในตนเองหรือ

แรงกดดันจากภายนอก แรงกดดันกระตุนใหเกิดการทำทุจริตอาจเกิดจากแรงกดดันภายในตัวของคน

นั้นเอง หรือเปนปญหาสวนตัวที่หาทางออกไมได หรือหาทางออกดวยวิธีที่ไมถูกตอง ผิดศีลธรรมหรือ

จรรยาบรรณทางสังคม สวนแรกกดดันจากภายนอก หรือจากการปฏิบัติหนาที่ เชน แรงกดดันจากสิ่ง

ที่กิจการกำหนดไวสูงเกิน เชน ยอดขาย (อุษณา ภัทรมนตรี, 2564) มาตรฐานการสอบบัญชีไดสรุป

ถึงแรงกดดันที่เกิดขึ้นจากการดำเนินธุรกิจ เชน ระดับการแขงขันที่สูงหรือการอิ่มตัวของตลาดใน

อุตสาหกรรม ผลขาดทุนจากการดำเนินงานที่เพิ ่มข้ึน การมีกระแสดเงินสดจากการดำเนินงาน 

ติดลบอยางตอเนื่อง การใชหลักการบัญชีใหม และกฎเกณฑหรือขอบังคับทางกฎหมายใหม สำหรับ

แรงกดดันที่ผูบริหารมีอาจเกิดจากความคาดหวังในความสามารถในการทำกำไรหรือแนวโนมกำไร 
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และผลกระทบจากการรายงานผลการดำเนินงานที่ไมดี (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 

2555ก) 

2.1.4.1.2  โอกาส  

โอกาสอาจ (Opportunity) เกิดขึ้นจากการปฏิบัติงาน หรือเห็น

จุดออนของระบบการควบคุมภายในของกิจการ หรือเกิดจากความไววางใจจนไมมีการควบคุม หรือ

กำหนดวิธ ีการที ่อาชญากรรมสามารถเกิดขึ ้นได หรือเห็นชองทางในการใชประโยชนจาก

ความสามารถที่คนนั้นมีอยู (ในทางที่ผิด) เมื่อเกิดแรงกดดันและพบชองทางหรือโอกาสในการทำ

ทุจริตจึงเพิ่มโอกาสที่บุคคลนั้นจะลงมือกระทำความผิด สำหรับอาชญากรรมคอปกขาว (White 

Collar Crime) เปนการทุจริตหรือฉอโกงที่เกิดขึ้นกับบุคลากรที่มีตำแหนงหนาที่การงานระดับ

ผูบริหาร เพราะตำแหนงหนาที่การงานยิ่งสูงโอกาสในการทำทุจริตยอมมีมากขึ้นเชนกัน ในมาตรฐาน

การสอบบัญชีไดสรุปลักษณะของการดำเนินธุรกิจของกิจการอาจทำใหมีการทุจริต เชน การทำ

รายการที่สำคัญระหวางบุคคลหรือกิจการที่เกี่ยวของกันที่ไมเปนไปตามปกติธุรกิจ การประมาณการ

จากการใชดุลยพินิจหรือความไมแนนอน รายการที่มีความซับซอนมากที่เกิดขึ้นในชวงใกลสิ้นรอบ

ระยะเวลาบัญชี มีอัตราการเปลี่ยนแปลงและการจางงานสำหรับพนักงานบัญชีสูง และมีขอบกพรอง

ที่สำคัญในการควบคุมภายใน (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 2555ก) 

2.1.4.1.3  การหาเหตผุลอนัสมควร  

การหาเหตุผลอันสมควร (Rationalization) เขาขางตนเองนั้น

เปนธรรมชาติของมนุษยที่มีสัญชาตญาณในการปกปองตนเอง ผูทำการทุจริตครั้งแรกสวนใหญจะมี

ขออางเพื่อตนเอง เชน ตองทำทุจริตเพื่อเลี้ยงครอบครัว หรือหากเปนการทำทุจริตโดยผูบริหารมัก

อางวาทำเพื่อองคกร เชน พบการตกแตงตัวเลขในงบการเงิน ผูบริหารมักใหเหตุผลวา ทำไปเพื่อให 

ผูถือหุน นักลงทุน มีความเชื่อมั่นในผลการดำเนินงานที่ดีของกิจการ  เพื่อความอยูรอดของกิจการ 

เปนตน (อุษณา ภัทรมนตรี, 2564) มาตรฐานการสอบบัญชีไดสรุปไว เชน ผูบริหารมีการสื่อสาร

เกี ่ยวกับคานิยมหรือบรรทัดฐานทางจริยธรรมอยางไมเหมาะสม ผู บริหารมีประวัติการกระทำ 

ผิดกฎหมาย ผูบริหารใหความสนใจเปนพิเศษในการรักษาหรือเพิ่มราคาหุนของกิจการหรือแนวโนม

ของกำไร ผูบริหารไมสามารถแกไขขอบกพรองที่สำคัญของการควบคุมภายในไดทันเวลา ผูบริหารมี

ความสนใจจะใชวิธีการปฏิบัติที่ไมเหมาะสมในการลดกำไรทางบัญชี ผูบริหารระดับสูงมีขวัญและ

กำลังใจนอย และผูบริหารที่เปนเจาของกิจการไมมีการแยกแยะระหวางรายการสวนตัวและรายการ

ทางธุรกิจ (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 2555ก) 
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2.1.4.2  ประเภทของการทุจริต 

การทุจริตในองคกรมักจะเกิดขึ ้นจากแรงงาน ลูกจาง พนักงาน ผูจัดการ 

ผูบริหารภายในองคกร การทุจริตที่อาจเกิดขึ้นไดภายในองคกรแบงออกเปน 3 ประเภท ไดแก  

1) การคอรรัปชัน  2) ยักยอกทรัพย และ 3) การทุจริตรายงานทางการเงิน ตามท่ีสมาคมผูตรวจสอบ

การทุจริตรับอนุญาต (AFEC) ไดนำเสนอไว 

2.1.4.2.1  การคอรรัปชัน 

การคอรรัปชัน (Corruption) ตามประมวลกฎหมายอาญา ภาค 

2 ลักษณะ 13 ความผิดเกี่ยวกับทรัพย หมวด 3 ความผิดฐานฉอโกง มาตรา 341 “ผูใดโดยทุจริต 

หลอกลวงผูอื่นดวย การแสดงขอความอันเปนเท็จ หรือปกปดขอความจริงซึ่งควรบอกใหแจง และ

โดยการหลอกลวงดังวานั้นไดไปซึ่งทรัพยสินจากถูกหลอกลวงหรือบุคคลที่สาม หรือทำใหผู ถูก

หลอกลวงหรือบุคคลที่สาม ทำ ถอน หรือทำลายเอกสารสิทธิ ผูนั้นกระทำความผิดฐานฉอโกง...” 

(ราชกิจจานุเบกษา, 2499) และ การทุจริตตอหนาที่ หมายถึง ปฏิบัติหรือละเวนการปฏิบัติอยางใด

ในตําแหนงหรือหนาที่หรือปฏิบัติหรือละเวนการปฏิบัติอยางใดในพฤติการณที่อาจทําใหผูอื่นเชื่อวามี

ตําแหนงหรือหนาที่ ทั้งที่ตนมิไดมีตําแหนงหรือหนาที่นั้น หรือใชอํานาจในตําแหนงหรือหนาที่ ทั้งน้ี 

เพื่อแสวงหาประโยชน ที่มิควรไดโดยชอบสําหรับตนเองหรือผูอื่น หรือกระทําการอันเปนความผิดตอ

ตําแหนงหนาที่ราชการหรือความผิดตอตําแหนงหนาที่ในการยุติธรรมตามประมวลกฎหมายอาญา

หรือตามกฎหมายอื่น (ราชกิจจานุเบกษา, 2561) ซึ่งสอดคลองกับแนวคิดของสมาคมผูตรวจสอบการ

ทุจริตรับอนุญาต (AFEC) ไดแบงประเภทยอยของการคอรรัปชันไว 4 ประเภท ดังนี้ 1) ความขัดแยง

ทางผลประโยชน  2) การติดสินบน  3) การจายเงินรางวัลที่ผิดกฎหมาย และ 4) การขมขูเรียกรอง

ผลประโยชน (สมชาย ศุภธาดา, 2563; Association of Certified Fraud Examiners: ACFE, 2021a)   

2.1.4.2.2  ยักยอกทรัพย  

ยักยอกทรัพย (Asset Misappropriation) ตามประมวลกฎหมาย

อาญา ภาค 2 ลักษณะ 13 ความผิดเกี่ยวกับทรัพย หมวด 1 ความผิดฐานลักทรัพยและวิ่งราวทรัพย 

มาตรา 334 “ผูใดเอาทรัพยของผูอื่น หรือที่ผูอื่นเปนเจาของรวมอยูดวยดไปโดยทุจริต ผูนั้นกระทำ

ความผิดฐานลักทรัพย…” มาตรา 335 (1) “ผู ใดลักทรัพยที ่เปนของเจานายหรือที ่อยู ในความ

ครอบครองของเจานาย...” หมวด 5 ความผิดฐานยักยอก มาตรา 352 “ผู ใดเอาทรัพยของ 

ผู อื ่น หรือที ่ผู อื ่นเปนเจาของรวมอยู ดวยไปโดยทุจริต ผู นั ้นกระทำความผิดฐานลักทรัพย…”  

(ราชกิจจานุเบกษา, 2499) ซึ่งทางสมาคมผูตรวจสอบการทุจริตรับอนุญาตไดแบงการยักยอกทรัพย

ออกเปน 2 ประเภทใหญ คือ 1. ยักยอกสินคาและทรัพยสินอื ่น และ 2. ยักยอกเงินสด ไดแก  
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1) ขโมยเงินสดในมือ  2) ขโมยเงินสดจากการขาย  3) บิดเบือนขอมูลการรับจายเงิน  4) ปลอมแปลง

เช็ค และ 5) ไมลงทะเบียนการเบิกจาย (ACFE, 2021a) 

2.1.4.2.3  การทุจริตรายงานทางการเงิน 

การทุจริตรายงานทางการเงิน (Financial Statement Fraud) มี

นิยามการทุจริตโดยเฉพาะอยางยิ่งที่เกี่ยวของกับงบการเงินเปนรูปแบบหนึ่งของการทุจริตในการ

ทำงาน ซึ่งเกี่ยวกับการบิดเบือนเงื่อนไขทางการเงินของกิจการที่ประสบความสําเร็จโดยเจตนาหรือ

การละเวนจํานวนเงินหรือการเปดเผยขอมูลในงบการเงินเพื่อที่จะหลอกลวงผูใชงบการเงิน ดังน้ัน

ตามประมวลกฎหมายอาญา ภาค 2 ลักษณะ 13 ความผิดเกี่ยวกับทรัพย หมวด 3 ความผิดฐาน

ฉอโกง มาตรา 341 “ผูใดโดยทุจริต หลอกลวงผูอื่นดวยการแสดงขอความอันเปนเท็จ หรือปกปด

ขอความจริงซึ่งควรบอกใหแจง...” (ราชกิจจานุเบกษา, 2499)  รายงานทางการเงินเปนการจัดทำข้ึน

โดยมีขอมูลบางสวนเกิดจากการประมาณการ ซึ่งตองอาศัยเรื่องของเวลา การเลือกรับรูรายการ เปน

ตน กำไร(ขาดทุน)สุทธิประจำป เปนตัวชี้วัดความสามารถในการปฏิบัติงานของผูบริหารที่เปนตัวแทน

จากเจาของกิจการ(ตัวการ) ดังนั้น การปรับเปลี่ยนตัวเลขหรือมุมมองการทุจริตเกี่ยวกับตัวเลขในงบ

การเงินตองการสะทอนใหเห็นกำไรสุทธิที่สูงกวาความเปนจริงไมวาจะเปนความพยายามชะลอการ

รับรูคาใชจาย ปกปดหนี้สินและคาใชจาย หรือเรงการรับรูรายไดก็ตาม ในกรณีวัดมูลคาของสินทรัพย

ไมเหมาะสม การแสดงรายการและเปดเผยขอมูลไมเหมาะสม  

ACFE (2020) หรือ สมาคมผูตรวจสอบทุจริตรับอนุญาต (ACFE) 

เสนอขอมูลประจำป พ.ศ.2563 พบความสูญเสียจากกรณีทุจริต (ฉอโกง) ทั่วไปมากที่สุด และคนพบ

การทุจริต (ฉอโกง) เมื ่อผานไปแลว 14 เดือน ผูตรวจสอบทุจริตรับอนุญาต (Certified Fraud 

Examiner: CFEs) ประมาณการตัวเลขความเสียหายขององคกรไววา รอยละ 5 ของรายไดที่ถูก

ทุจริต (ฉอโกง) ในแตละป และเมื่อนำมาคัดแยกตามประเภทของการทุจริตตามผังตนไมการทุจริต 

พบวา การคอรรัปชันมีแพรหลายที่สุดอยูทั่วทุกภูมิภาคของโลก ตอมาเปนการยักยอกทรัพย และ

สุดทายคือการทุจริตงบการเงิน มีโอกาสเกิดขึ ้นนอยเพียงรอยละ 10 ของกรณีทั ้งหมด และ 

การคนพบการทุจริตไดมากจากการรับแจงทางสายดวน และทางจดหมายอิเล็กทรอนิกส รวมกันมาก

ถึง รอยละ 33 ของกรณีทั้งหมด แตเปนที่นาสังเกตวา องคกรขนาดเล็กมีการทุจริต (ฉอโกง) มากกวา

องคกรขนาดใหญ เชน การทุจริตการเรียกชำระเงิน (Billing Fraud) การทุจริตเงินเดือน (Payroll) 

การปลอมแปลงเช ็ค  (Check Tampering) และการปลอมแปลงการจ ายชำระ (Payment 

Tampering) จากความเสียหายในระดับรายการจะเห็นวาเปนความเสียหายท่ีเกี่ยวของกับเงินสด

และรายการทางบัญชีอยางหลีกเลี่ยงไมได ถึงไมเกิดขึ้นโดยตรงแตสุดทายตัวเลขรายการที่มีการทุจริต

หรือฉอโกงยังคงเขาสูงรายการบัญชีในที่สุด (รวมถึงที่ไมทราบวามีการทุจริตดวย) ที่กลาวไปแลวน้ัน
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เปนผลการรายงานในภาพรวมระดับนานาชาติ สำหรับประเทศไทยไดมีการสำรวจเกี่ยวกับการทุจริต 

ตามภาพ 2.3 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

ภาพ 2.3  ประเภทของอาชญากรรมที่มีประสบการณและมีการกอกวนมากที่สุด 

ที่มา: PwC. (2020). Staying on top of a never-ending war: PwC’s Thailand Economic Crime and 

Fraud Survey 2020. Retrieved from https://www.pwc.com/th/en/consulting/forensic/ 

assets/GECS-report-2020-th-5.pdf (p.6) 

 

จากภาพ 2.3 ผลการสำรวจจาก Pricewaterhousecoopers 

(2020) รวบรวมขอมูลในประเทศไทยเมื่อป พ.ศ. 2563 เปรียบเทียบป พ.ศ. 2561 พบวา ลักษณะ

และผลการทุจริตสอดคลองกับผลการสำรวจในระดับนานาชาติ คือ มีการยักยอกทรัพยมากเปน

อันดับหนึ่ง โดยประเทศไทยมีแนวโนมการยักยอกทรัพยสินลดลงจากป พ.ศ. 2561 เหลือรอยละ 47 

ในป พ.ศ. 2563 แตยังคงเปนอันดับหนึ่ง แตเปนที่สังเกตวาประเภทการทุจริตทางการบัญชีและ 

งบการเงินสูงขึ้นอยางมาก จากเดิมคิดเปนรอยละ 20 ในป พ.ศ. 2561 มาเปนรอยละ 29 ภายในป 

พ.ศ. 2563 และถือวาเปนการเพิ่มอันดับจากที่ 5 มาเปนอันดับ 3  

สรุปไดวา การทุจริตมีแนวคิดมาจากองคประกอบ 3 ดาน ที่เรียกกันวา สามเหลี่ยมการ

ทุจริต ไดแก 1) แรงกดดัน  2) โอกาส และ 3) การหาเหตุผลอันสมควร การทุจริตอาจเกิดขึ้นหากมี

องคประกอบครบ (ACFE, 2021b) และประเภทของการทุจริตที่ ACFE ไดนำเสนอไวมี 3 ประเภท



34 

 

หลัก คือ 1) การคอรรัปชัน  2) ยักยอกทรัพย และ 3) การทุจริตรายงานทางการเงิน (ACFE, 2021b)  

สอดคลองกับผลการสำรวจในระดับนานาชาติและประเทศไทยที่มีการยักยอกทรัพยสินขององคกรมา

เปนอันดับที่หนึ่ง (ACFE, 2020; Pricewaterhousecoopers, 2020) และเฉพาะประเทศไทยมีการ

ทุจริตดานการบัญชีและงบการเงินอยูในอันดับที่สาม (Pricewaterhousecoopers, 2020) ของผล

การสำรวจและมีแนวโนมการทุจริต (ฉอโกง) เพิ่มมากขึ้นจึงเปนเหตุผลที่ผู สอบบัญชีรับอนุญาต 

(CPA) ตองทำความเขาใจธุรกิจ ความเสี่ยงสืบเนื่องจากธุรกิจ และการตรวจสอบการทุจริตเปนอีก

หนึ่งสิ่งที่ตองปฏิบัติในการตรวจสอบตามมาตรฐานการสอบบัญชีที่รับรองทั่วไป และไมใหความ

คาดหวังกับผูถือหุนในการตรวจสอบการทุจริตไดดีเทากับผูตรวจสอบทุจริต (CFE) กระบวนการ

ตรวจสอบบัญชีถูกออกแบบมาไมใชเพื่อการตรวจสอบการทุจริต แตเปนการตรวจสอบเพื่อแสดง

ความเห็นตองบการเงินวาถูกตองตามที่ควรในสาระสำคัญตามมาตรฐานรายงานทางการเงินหรือไม

เพียงใด 

2.1.5  การตรวจสอบบัญชี 

การตรวจสอบบัญชี (Auditing) เป นการตรวจสอบความถูกต องของข อม ูลใน 

งบการเงินที ่ผ ู บริหารไดใหการรับรองไวเกี ่ยวกับความถูกตองและครบถวนของงบการเงิน 

วัตถุประสงคและขอบเขตการตรวจสอบบัญชีเฉพาะขอมูลการเงิน รวมถึงงานบริการตรวจสอบบัญชี 

การพิจารณาการทุจริตในการตรวจสอบบัญชี และความรับผิดชอบของผูสอบบัญชีเกี่ยวกับการ

พิจารณาการทุจริตในการตรวจสอบงบการเงิน มีดังนี้ 

2.1.5.1  วัตถุประสงคและขอบเขตการตรวจสอบบัญชี 

การตรวจสอบบัญชีมีวัตถุประสงคเปนการทั่วไปที่ตรวจสอบงบการเงินเพ่ือ

แสดงความเห็นวางบการเงินจัดทำขึ ้นตามมาตรฐานและไมมีขอมูลที ่ขัดตอขอเท็จจริงอันเปน

สาระสำคัญ จึงตองกำหนดวัตถุประสงค ขอบเขตการปฏิบัติงาน และความเสี่ยงที่เกิดขึ้นจากการ

ปฏิบัติงาน 

2.1.5.1.1  วัตถุประสงคการตรวจสอบบัญชี 

การปฏิบัติงานตรวจสอบงบการเงิน วัตถุประสงคของผูสอบบัญชี

โดยรวม คือ 1) เพื่อใหไดมาซึ่งความเชื่อมั่นอยางสมเหตุสมผลวา งบการเงินโดยรวมปราศจากการ

แสดงขอมูลที่ขัดตอขอเท็จจริงอันเปนสาระสำคัญหรือไม ไมวาจะเกิดจากการทุจริตหรือขอผิดพลาด 

ชวยใหผูสอบบัญชีแสดงความเห็นไดวา งบการเงินไดจัดทำขึ้นในสาระสำคัญตามแมบทการรายงาน

ทางการเงินที่เกี่ยวของหรือไม และ 2) เพื่อรายงานตองบการเงินและสื่อสารตามที่มาตรฐานการสอบ

บัญชีกำหนดตามขอเท็จจริงที่ผูสอบบัญชีตรวจพบ (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 2555ข) 

 



35 

 

2.1.5.1.2  ขอกำหนดในการตรวจสอบบัญชี 

ผูสอบบัญชีตองปฏิบัติตามขอกำหนดดานจรรยาบรรณที่เกี่ยวของ 

รวมถึงขอกำหนดเกี ่ยวกับความเปนอิสระในงานตรวจสอบงบการเงิน วางแผนและปฏิบัติงาน

ตรวจสอบโดยใชการสังเกตและสงสัยเยี ่ยงผู ประกอบวิชาชีพ (Professional Skepticism)  โดย

ตระหนักวาอาจมีสถานการณที่ทำใหงบการเงินแสดงขอมูลที่ขัดตอขอเท็จจริงอันเปนสาระสำคัญ 

การใชดุลยพินิจเยี่ยงผูประกอบวิชาชีพ (Professional Judgment) ในการวางแผนและปฏิบัติงาน

ตรวจสอบงบการเงิน เพื่อใหไดมาซึ่งความเชื่อมั่นอยางสมเหตุสมผล ผูสอบบัญชีตองไดมาซึ่งหลักฐาน

การสอบบัญชีที่เหมาะสมอยางเพียงพอ เพื่อลดความเสี่ยงในการสอบบัญชีใหอยูในระดับต่ำที่ยอม 

รับได ชวยใหผูสอบบัญชีสามารถไดมาซึ่งขอสรุปที่สมเหตุสมผลในการแสดงความเห็นของผูสอบบัญชี

ได และความเห็นของผูสอบบัญชีตองบการเงินจะเกี่ยวกับการพิจารณาวางบการเงินไดจัดทำขึ้นใน

สาระสำคัญตามแมบทการรายงานทางการเงินที่เกี่ยวของหรือไม ความเห็นของผูสอบบัญชีมีลักษณะ

เชนเดียวกันในทุกการตรวจสอบงบการเงิน จึงไมไดใหความเชื่อมั่นเกี่ยวกับเรื่องบางเรื่อง 

2.1.5.1.3  ความเสี่ยงที่เกี่ยวของในการสอบบัญชี 

สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ (2555ข) ไดกลาวไวใน

มาตรฐาน เรื่อง วัตถุประสงคโดยรวมของผูสอบบัญชีรับอนุญาตและการปฏิบัติงานตรวจสอบตาม

มาตรฐานการบัญชีวา ความเสี่ยงที่ผูสอบบัญชีแสดงความเห็นที่ไมเหมาะสมตองบการเงินที่แสดง

ขอมูลที่ขัดตอขอเท็จจริงอันเปนสาระสำคัญ ความเสี่ยงในการสอบบัญชีเปนผลมาจากความเสี่ยงจาก

การแสดงขอมูลที่ขัดตอขอเท็จจริงอันเปนสาระสำคัญและความเสี่ยงจากการตรวจสอบ ความเสี่ยง

ประกอบดวย 2 สวน คือ  

(1) ความเสี ่ยงในการสอบบัญชี เปนผลมาจากความเสี ่ยงจาก 

การแสดงขอมูลที่ขัดตอขอเท็จจริงอันเปนสาระสำคัญและความเสี่ยงจากการตรวจสอบ การประเมิน

ความเสี่ยงขึ้นอยูกับวิธีการตรวจสอบเพื่อใหไดมาซึ่งขอมูลที่จำเปนสำหรับวัตถุประสงคนั้นและ

หลักฐานที่ไดรับตลอดการตรวจสอบ การประเมินความเสี่ยงเปนเรื่องของการใชดุลยพินิจเยี่ยง 

ผูประกอบวิชาชีพมากกวาเปนเรื่องของความสามารถในการวัดคาอยางแมนยำ ความเสี่ยงในการ

สอบบัญชีเปนคำศัพทเทคนิคที่เกี่ยวของกับกระบวนการการตรวจสอบบัญชี และไมไดหมายถึงความ

เสี่ยงทางธุรกิจของผูสอบบัญชี 

(2) ความเสี ่ยงจากการแสดงขอมูลที ่ขัดตอขอเท็จจริงอันเปน

สาระสำคัญอาจเกิดขึ้นได 2 ระดับ คือ 1) ระดับของงบการเงินโดยรวม คือ ความเสี่ยงจากการแสดง

ขอมูลที่ขัดตอขอเท็จจริงอันเปนสาระสำคัญที่เกี่ยวของกับงบการเงินโดยรวมอยางแผกระจาย และมี

แนวโนมที่จะกระทบตอสิ่งที่ผูบริหารไดใหการรับรองไวหลายประการ และ 2) ระดับที่เกี่ยวกับสิ่งท่ี
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ผูบริหารไดใหการรับรองไวสำหรับประเภทของรายการยอดคงเหลือทางบัญชีและการเปดเผยขอมูล  

ชวยในการกำหนดลักษณะ ระยะเวลา และขอบเขตของวิธีการตรวจสอบเพิ่มเติมที่จำเปนเพื่อให

ไดมาซึ่งหลักฐานการสอบบัญชีที ่เหมาะสมอยางเพียงพอ ความเสี ่ยงนี้มี 2 สวนคือ ความเสี ่ยง

สืบเนื่องและความเสี่ยงจากการควบคุมที่เปนความเสี่ยงของกิจการและมีอยูโดยไมขึ้นอยูกับการ

ตรวจสอบงบการเงิน 

2.1.5.2  การปฏิบัติงานตรวจสอบตามมาตรฐานการสอบบัญชี 

ผูสอบบัญชีตองปฏิบัติตามมาตรฐานการสอบบัญชีทุกฉบับที่เกี่ยวของกับการ

ตรวจสอบ มาตรฐานการสอบบัญชีฉบับหนึ ่งจะเกี ่ยวของกับการตรวจสอบเมื ่อมาตรฐานการ 

สอบบัญชีนั ้นมีผลใชบังคับและมีสถานการณที ่ระบุไวในมาตรฐานการสอบบัญชีนั ้นอยู ทั ้งน้ี  

ผูสอบบัญชีตองมีความเขาใจเนื ้อหาทั้งหมดของมาตรฐานการสอบบัญชี รวมถึงมาตรฐานการ 

สอบบัญชีในสวนที่เกี ่ยวกับการนำไปปฏิบัติและคำอธิบายอื่น เพื่อที่จะเขาใจวัตถุประสงคและ 

นำขอกำหนดของมาตรฐานการสอบบัญชีไปปฏิบัติไดอยางเหมาะสม และผูสอบบัญชีตองไมกลาววา

ไดปฏิบัติตามมาตรฐานการสอบบัญชีในรายงานของผูสอบบัญชี เวนแต ผูสอบบัญชีไดปฏิบัติตาม

ขอกำหนดของมาตรฐานการสอบบัญชีฉบับนี้และมาตรฐานการสอบบัญชีฉบับอื่นทั้งหมดที่เกี่ยวของ

กับการตรวจสอบ โดยกระบวนการตรวจสอบบัญชีแบงออกเปน 3 ชวง ไดแก ชวงการวางแผน  

ชวงการเก็บรวบรวมหลักฐาน และชวงสรุปผลและรายงาน ชวงการวางแผนการตรวจสอบ 

เปนชวงของการประเมินความเสี่ยงจากการควบคุม ความเสี่ยงจากการทุจริต เพื่อนำมากำหนด

ขอบเขต บริหารทรัพยากรในการตรวจสอบเปนแผนการตรวจสอบ (Audit Plan) และใหความสำคัญ

กับบัญชีในแตละปขึ้นอยูกับความเสี่ยงที่ผูสอบบัญชีไดประเมินไว ซึ่งสอดคลองกับสภาวิชาชีพบัญชี 

ในพระบรมราชูปถัมภ (2555ค) ที่กำหนดมาตรฐานการสอบบัญชี เรื่อง “วิธีปฏิบัติของผูสอบบัญชีใน 

การตอบสนองตอความเสี ่ยงที่ไดประเมินไว” โดยกำหนดใหออกแบบและนำวิธีการตอบสนอง

โดยรวมไปปฏิบัติเพื่อตอบรับกับความเสี่ยงจากการแสดงขอมูลที่ขัดตอขอเท็จจริงอันเปนสาระสำคัญ

ในระดับงบการเงินที่ไดประเมิน และโดยนัยทางการตรวจสอบในเรื่องความเสี่ยงนั้นไดรวมความเสี่ยง

จากการทุจริตไวดวย 

2.1.5.3  ความรับผิดชอบในการปองกันและการตรวจพบการทุจริต 

ผูสอบบัญชีมีความรับผิดชอบในการตรวจสอบบัญชี อาจพบการทุจริตจาก

กระบวนการตรวจสอบบัญชี แตความรับผิดชอบในการบริหารความเสี่ยงและกำกับดูแลการทุจริต

เปนหนาที่ของผูบริหารของกิจการ 
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2.1.5.3.1  ความรับผิดชอบของผูสอบบัญชีรับอนุญาต 

สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ (2555ก) ไดกลาวถึง

ความรับผิดชอบของผูสอบบัญชีรับอนุญาตและผูบริหารของกิจการไววา ความรับผิดชอบหลักในการ

ปองกันและตรวจพบการทุจริตเปนหนาที่ที่สำคัญของผูมีหนาที่ในการกำกับดูแลและผูบริหารของ

กิจการ ถือเปนหนาที่หลักในการกำกับดูแลตองใหความสำคัญอยางมากในการปองกันการทุจริต 

เพื่อใหโอกาสเกิดองคประกอบของสามเหลี่ยมการทุจริตลดลง เชน ชวยลดปจจัยดานโอกาสที่จะเกิด

การทุจริต และชวยยับยั้งการทำทุจริต เนื่องจากมีความเปนไปไดที่ผูตั้งใจกระทำการทุจริตนั้นจะถูก

ตรวจพบและถูกลงโทษ เพื่อเปนการปองกันการทุจริตอยางถาวร ผู บริหารตองหาวิธีการสราง

วัฒนธรรมองคกรในเรื่องความซื่อสัตยสุจริตและการมีจริยธรรม ทั้งนี้ การกำกับดูแลโดยผูมีหนาท่ี

ตองพิจารณาความเปนไปไดที่ ผูบริหารจะเขาแทรกแซงกระบวนการจัดทำรายงานทางการเงิน เชน 

ผู บริหารพยายาม จะตกแตงผลกำไร เพื ่อใหนักวิเคราะหมีความเขาใจที่คลาดเคลื ่อนเกี ่ยวกับ 

ผลประกอบการและความสามารถในการทำกำไรของกิจการ   

2.1.5.3.2  การพิจารณาการทุจริตในการตรวจสอบบัญชี 

การแสดงขอมูลที่ขัดตอขอเท็จจริงโดยเจตนาที่ผูสอบบัญชีตอง

คำนึงถึงมีอยู 2 ประเภท คือ 1) การจัดทำรายงานทางการเงินที่ทุจริต และ 2) การใชสินทรัพยในทาง

ที่ไมเหมาะสม แตผูสอบบัญชีไมไดเปนผูที่มีหนาที่ทางกฎหมายในการหาขอสรุปวามีการทำทุจริตท่ี

เกิดขึ้นจริงหรือไม และผูสอบบัญชีรับอนุญาตตองพิจารณาปจจัยเสี่ยงที่จะเกิดการแสดงขอมูลท่ี 

ขัดตอขอเท็จจริงจากการใชสินทรัพยในทางที่ไมเหมาะสม สามารถจัดไดเปน 3 ประเภทตาม

สถานการณทั่วไปของการทุจริต คือ 1) สิ่งจูงใจ/แรงกดดัน  2) โอกาส และ 3) ทัศนคติ/การหา

เหตุผลอันสมควร (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 2555ก; ACFE, 2021b) ซึ่งสอดคลอง

ตามแนวคิดสามเหลี่ยมการทุจริต (Fraud Triangle)  

ผูสอบบัญชีรับอนุญาตที่ปฏิบัติงานสอบบัญชีตามมาตรฐานการ

สอบบัญชีมีหนาที่ความรับผิดชอบที่จะใหไดมาซึ่งความเชื่อมั่นอยางสมเหตุสมผลวางบการเงิน

โดยรวมนั้นไมไดแสดงขอมูลที่ขัดตอขอเท็จจริงอันเปนสาระสำคัญ ซึ่งเปนผลมาจากการทุจริตหรือ

ขอผิดพลาด การตรวจสอบบัญชียังมีความเสี ่ยงที ่หลีกเลี ่ยงไมได คือ การแสดงขอมูลที ่ขัดตอ

ขอเท็จจริงในงบการเงินที่ไมอาจตรวจพบ ถึงจะมีการวางแผนและมีการปฏิบัติงานอยางเหมาะสม

ตามมาตรฐานการสอบบัญชีแลวก็ตาม ซึ ่งเปนผลมาจากการทุจริตของผู บริหารนั ้นมีมากกวา 

ความเสี่ยงที่ผูสอบบัญชีไมสามารถตรวจพบ โดยทั่วไปแลว ผูบริหารอยูในตำแหนงที่สามารถบิดเบือน

รายการบันทึกทางบัญชีทั้งทางตรงและทางออม อีกทั้งแสดงขอมูลทางการเงินอันเปนเท็จ หรือ 

เขาแทรกแซงการควบคุมที่ถูกออกแบบมาเพื่อปองกันการทำทุจริตของพนักงานทั่วไป 
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2.1.5.4  เทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย 

เทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (Computer Assisted Audit 

Techniques: CAATs) เปนสวนหนึ ่งของกระบวนการตรวจสอบบัญชีของผู ตรวจสอบบัญชี 

(Auditors) ที่รับงานตรวจสอบกิจการที่มีการใชโปรแกรมคอมพิวเตอรทางบัญชีบันทึกรายการทาง

บัญชี คือ เทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (Computer Assisted Audit Techniques: 

CAATs) ที ่ผู สอบบัญชียอมรับโดยทั ่วไป (Al-Hiyari et al., 2019; Janvrin et al., 2008) โดยมี

เปาหมายเพื่อเพิ ่มประสิทธิภาพและประสิทธิผลในการตรวจสอบบัญชีท่ีเพิ ่มความรวดเร็วและ 

ความถูกตองของกระบวนการตรวจสอบ และชวยใหสามารถวิเคราะหขอมูลขนาดใหญและจำนวน

มากไดอยางรวดเร็วและแมนยำ  

วิวัฒนาการของเทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) มา

พรอมกับเทคโนโลยีคอมพิวเตอร เริ่มตั้งแตการทดลองวิธีการตาง ๆ ในการใชคอมพิวเตอรชวยในการ

ตรวจสอบบัญชีจนกลายเปนที่ยอมรับ วิวัฒนาการแสดงไดตามภาพ 2.4 

 

 

ภาพ 2.4  วิวัฒนาการของเทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) 

 

จากภาพ 2.4 สามารถใหขอมูลเปนแตละยุคไดดังนี้ 1) ยุคกำเนิดของ CAATs 

(พ.ศ. 2523 – 2532) เครื่องมือพื้นฐาน เชน IDEA (Interactive Data Extraction and Analysis) 

และ ACL (Audit Command Language) ไดถูกพัฒนาขึ้น โดยมุงเนนไปที่การเพิ่มความเร็วและ

ประสิทธิภาพของกระบวนการตรวจสอบบัญชี ทั ้งสองเครื ่องมือนี ้ชวยใหผู ตรวจสอบสามารถ
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วิเคราะหและทดสอบการควบคุมภายในระบบการเง ินไดอยางรวดเร ็ว (Ajao et al., 2016)   

2) ยุคมาตรฐานและการขัดเกลา (พ.ศ. 2533 – 2542) ในชวงทศวรรษ 1990 IDEA และ ACL ไดรับ

การยอมรับอยางกวางขวางเปนเครื่องมือมาตรฐานในดานการตรวจสอบบัญชี ชวยใหผูตรวจสอบ

สามารถทำการวิเคราะหขอมูลทางการเงินไดอยางละเอียดและคนหาการจัดการตัวเลขในงบการเงิน 

(Huang & Tsai, 2021)  3) ยุคการบูรณาการกับขอมูลขนาดใหญ (Big Data) (พ.ศ. 2543 2552) 

ในชวงตนทศวรรษ 2000 เปนจุดเริ่มตนของการบูรณาการขอมูลขนาดใหญกับ CAATs นำไปสูการ

ควบคุมการทดสอบและการสืบคนขอมูลที่มีประสิทธิภาพและลึกซึ้งยิ่งขึ้น (Lungu & Vătuiu, 2007)  

4) ยุคความกาวหนาในการเรียนรูของเครื่องและการวิเคราะห (พ.ศ. 2553 – 2562) ทั้งทศวรรษ 

2010 ไดเห็นการใชเทคโนโลยีขั ้นสูง เชน การเรียนรูของเครื่องไดบูรณาการเขากับเทคนิคการ

ตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) เพื ่อเพิ ่มความแมนยำและความนาเชื ่อถือของการ

ตรวจสอบชวยใหการตรวจสอบและมีความคาดการณและวิเคราะหมากขึ้น (Pedrosa et al., 2020) 

และ 5) ยุคปญญาประดิษฐ (Artificial Intelligence: AI) และการพัฒนาอยางตอเนื่อง (พ.ศ. 2563 - 

ปจจุบัน) ในยุคปจจุบัน เทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) ไดถูกพัฒนาดวย

การบูรณาการกับเทคโนโลยีปญญาประดิษฐ (AI) ซึ่งไดเพิ่มความแมนยำและความครอบคลุมของการ

วิเคราะหขอมูลทางการเงินและการดำเนินงาน (Al-Sayyed et al., 2021) 

การประยุกตใชเทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) ในงาน

ตรวจสอบบัญชีในยุคปจจุบันที่ใชปญญาประดิษฐ (Artificial Intelligent: AI) มีการพัฒนาเชื่อมโยง

อยางมากกับการใชงานแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม (Artificial Neural Networks: ANNs)  

ที่เปนการเรียนรูของเครื่อง (Machine Learning: ML) เพื่อเพิ่มประสิทธิภาพในการตรวจสอบบัญชี

และคนพบขอมูลที่ขัดตอขอเท็จจริงอันเปนสาระสำคัญได แตเดิมเปนการตรวจสอบสารสนเทศที่ทำ

ขึ้นผานเทคโนโลยีสารสนเทศ ดังความสัมพันธตามภาพ 2.5 

 

 

ภาพ 2.5  CAATs เปนความสมัพันธระหวางการตรวจสอบบัญชีกับเทคโนโลยีสารสนเทศ 
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จากภาพ 2.5 เปนการนำเทคโนโลยีสารสนเทศมาใชในการตรวจสอบบัญชี 

สำหรับกิจการที่มีการบันทึกรายการบัญชีดวยโปรแกรมคอมพิวเตอร และมีขอมูลหรือสารสนเทศท่ี

ไดจากเทคโนโลยีทางการบัญชีนั้น เพื่อทำใหการตรวจสอบบัญชีเปนไปดวยความเรียบรอยจึงนิยมใช

เทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) จนยอมรับเปนมาตรฐาน 

เทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรช วย (CAATs) ประกอบดวย

เครื ่องมือและเทคนิคหลายประเภท ไดแก 1) เครื ่องมือในการวิเคราะหขอมูล (Data Analysis 

Tools) ชวยใหผู สอบบัญชีสามารถทำการวิเคราะหขอมูลจำนวนมาก การวิเคราะหแนวโนม  

การเปรียบเทียบ และการตรวจจับรายการผิดปกติไดอยางรวดเร็ว โดยใชโปรแกรมวิเคราะห เชน 

IDEA และ ACL เปนเครื่องมือที่สำคัญ  2) การทดสอบการควบคุม (Control Testing) โดยการใช 

เทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) ในการทดสอบการควบคุมภายในทางดาน

การบัญชีเพื ่อนำผลประเมินการควบคุมภายในไปใชในการวางแผนการตรวจสอบบัญชี และ  

3) การสกัดและสืบคนขอมูล (Data Extraction and Retrieval) ดวยการนำขอมูลในฐานขอมูลมา

วิเคราะหตามความตองการที่เฉพาะเจาะจงและคนหาขอมูลที่ตองการมาใชจากฐานขอมูลขนาดใหญ 

การนำเทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) มาเปนเครื่องมือในการรวบรวมขอมูล

สารสนเทศทางคอมพิวเตอรเพื่อใชในการวิเคราะหขอมูลเพื่อการวางแผนการตรวจสอบบัญชีโดยรวม 

การทดสอบการควบคุมภายในดานการบัญชี การจัดทำแนวการตรวจสอบบัญชี (สภาวิชาชีพบัญชี ใน

พระบรมราชูปถัมภ, 2555ค) และวิเคราะหขอมูลทางบัญชีจึงมีความสำคัญ เครื่องมือที่นิยมใชกันอยู

อยางแพรหลาย ไดแก โปรแกรมสำเร็จรูป IDEA และ ACL ทั้งสองโปรแกรมมีความสามารถในการ

วิเคราะหขอมูลสำหรับการตรวจสอบบัญชี ซึ่งมีจุดเดนในการชวยใหผูสอบบัญชีสามารถทำการ

วิเคราะหขอมูลจำนวนมากไดอยางรวดเร็วและแมนยำ ทั้ง IDEA และ ACL ใหความสามารถในการ

จัดการและวิเคราะหขอมูลที่หลากหลายและมีความซับซอน ไดแก การคนหา การจัดเรียง การ

คำนวณ และการตรวจสอบรูปแบบขอมูลที่ผิดปกติ 

การใชเครื่องมืออยาง IDEA และ ACL ในยุคดั้งเดิม มีทั้งจุดเดนและจุดควร

พัฒนา ซึ่งในอดีตอาจเปนจุดเดน แตในปจจุบันอาจกลายมาเปนจุดที่ควรพัฒนาก็เปนได ดังน้ัน 

เครื่องมือ IDEA มีจุดเดนและจุดที่ควรพัฒนา ดังนี้ จุดเดนในการใชงานที่งายและสะดวก มีฟงกชัน

การวิเคราะหขอมูลที่หลากหลายทำใหเหมาะกับการตรวจสอบที่ตองการความรวดเร็ว แมนยำสูง 

และสามารถวิเคราะหขอมูลขนาดใหญไดอยางมีประสิทธิภาพชวยใหตรวจสอบและคนหา 

ความผิดปกติและปญหาที่ซับซอนไดงายขึ้น (Gelinas et al., 2000) ถึงใชงานงายแต IDEA ยังตองมี

การฝกอบรมการใชเครื่องมือใหเต็มประสิทธิภาพ และตนทุนในการซื้อและการบำรุงรักษาซอฟตแวร

คอนขางสูง สำหรับเครื่องมือตอมา คือ ACL มีจุดเดนที่มีความสามารถสูงในการเขียนคำสั่งสำหรับ
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การตรวจสอบที่ซับซอนได ทำให ACL มีความยืดหยุนสูงในการตั้งคาการใชงานตรวจสอบที่ตรง

ประเด็นไดดี และยังสามารถจัดการกับการวิเคราะหที่ซับซอนและมักใชในสภาพแวดลอมที่มีขอมูล

และกระบวนการตรวจสอบที่มีความซับซอนสูงไดเชนกัน ในการใชเครื่องมือชวยในงานที่ใชแกปญหา

ความซับซอนไดดี ผูใชก็ตองมีความสามารถและเขาใจในการเขียนคำสั่งหรือการเขียนโปรแกรมเพ่ือ

ใชงานอยางมีประสิทธิภาพ และหากตองการใชงาน ACL อยางเต็มรูปแบบอาจจำเปนตองใช

ผู เชี ่ยวชาญเฉพาะดาน (Weidenmier & Herron, 2004) ผูสอบบัญชีที ่ใชเทคนิคการตรวจสอบ 

โดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) ยอมหลีกเลี่ยงเทคโนโลยีคอมพิวเตอรไมได จึงตองเขาใจและ

สามารถดึงศักยภาพของเทคโนโลยีมาใชในการตรวจสอบบัญชีจะชวยใหงานตรวจสอบบัญชีมี

ประสิทธิภาพและความนาเชื่อถือเพิ่มขึ้น เมื่อมีการนำแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมมาใชเพ่ือ

ลดเวลาในการปฏิบัติงาน เพิ่มความแมนยำ และลดการใชวิจารณญาณที่ไมจำเปนลง เพื่อใหเกิด

ความมีเสถียรภาพในการวิเคราะหและตัดสินใจของผู สอบบัญชี การใชเทคนิคการตรวจสอบ 

โดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) รวมกับแบบจำลองมีสวนสนับสนุนกันไดเปนอยางดี การนำ

เทคโนโลยีมาใชก็ตองมีการฝกอบรมและการพัฒนาทักษะใหกับผูตรวจสอบบัญชี เพื่อใหสามารถ

จัดการและตีความผลลัพธจากแบบจำลองไดอยางมีประสิทธิภาพ จุดเดนของแบบจำลองที่มีมากกวา 

IDEA และ ACL คือ แบบจำลองสามารถเรียนรูจากขอมูลและปรับปรุงแบบจำลองไดดวยตัวเอง และ

ไมตองกำหนดคาเริ่มตนใหมในทุกครั้งที่มีการใชงาน เพราะแบบจำลองสามารถเรียนรู จำ ทำงานซ้ำ 

และวิเคราะหรูปแบบของขอมูลได รวมถึงการจัดประเภทไดอยางดีดวยการเรียนรูของเครื่อง (ML) 

ถึงแมแบบจำลองมีวิธีการใชที ่ยากกวา IDEA และ ACL แตโดยรวมแลว IDEA และ ACL เปน

เครื่องมือที่มีประโยชนมากสำหรับการตรวจสอบบัญชีดวยการใหขอมูลที่แมนยำและรวดเร็ว แตใน

ขณะเดียวกันก็ขาดความยืดหยุนและความสามารถในการปรับปรุงตนเองอยางเชนที่แบบจำลอง 

สามารถทำไดในการจัดการกับปญหาที่มีความซับซอนและหลากหลาย 

2.1.5.5  การแสดงความเห็นตองบการเงิน 

รายงานของผูสอบบัญชีรับอนุญาตเปนรายงานที่ผูสอบบัญชีรับอนุญาตเสนอ

ตอเจาของกิจการเพื่อแสงความเห็นตองบการเงินวางบการเงินแสดงฐานะการเงิน ผลการดำเนินงาน

และกระแสเงินสดโดยถูกตองตามที ่ควรในสาระสำคัญตามมาตรฐานการรายงานทางการเงิน  

(สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 2559ข) แตยังขึ ้นอยู กับดุลพินิจของผู สอบบัญชีใน 

การนำเสนอขอมูลที่ไมซ้ำซอนกันระหวางขอมูลในงบการเงินฉบับสมบูรณและหมายเหตุประกอบ 

งบการเงิน การแสดงความเห็นของผูสอบบัญชีในรายงานของผูสอบบัญชีรับอนุญาตนั้น ผูสอบบัญชี

แสดงความเห็นของตนในการตรวจสอบบัญชีของกิจการ โดยการแสดงความเห็นตั้งอยูบนพื้นฐาน

ของหลักฐานที่ไดจากการตรวจสอบ ความเห็นของผูสอบบัญชีตอความถูกตองครบถวนของงบ
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การเงินที่ไมขัดตอขอเท็จจริงอันเปนสาระสำคัญนั้น มี 4 รูปแบบ คือ 1) การแสดงความเห็นอยางไม

มีเงื่อนไข  2) การแสดงความเห็นอยางมีเงื่อนไข  3) การแสดงความเห็นวางบการเงินไมถูกตอง และ 

4) การไมแสดงความเห็น (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 2559ก) ซึ่งความเห็นในแบบที่ 2 

ถึง 4 ตองพิจารณาถึงลักษณะของเหตุการณที่ทำใหเกิดการแสดงความเห็นแบบนั้น เชน งบการเงินมี

การแสดงขอมูลที่ขัดตอขอเท็จจริงอันเปนสาระสำคัญหรือไม หรือในกรณีที่ไมสามารถหาหลักฐาน

การสอบบัญชีที ่เหมาะสมอยางเพียงพอ อาจทำใหมีการแสดงขอมูลที่ขัดตอขอเท็จจริงอันเปน

สาระสำคัญ รวมถึงการใชดุลยพินิจของผูสอบบัญชีเกี่ยวกับการแผกระจายของผลกระทบหรือความ

เปนไปไดที่จะเกิดผลกระทบของเหตุการณตองบการเงิน (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 

2559ข) 

สรุปไดวา ผูสอบบัญชีรับอนุญาตเปนตัวแทนของผูถือหุนในฐานะตัวการตามหลัก

ทฤษฎีตัวแทนในการเขาทำการตรวจสอบงบการเงินของกิจการตามสิ่งที่ผูบริหารไดใหการรับรอง

เกี่ยวกับงบการเงิน และและสื่อสารใหบุคคลที่เกี่ยวของไดรับทราบ (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรม

ราชูปถัมภ, 2555ข) เพื่อใหความเชื่อมั่นอยางสมเหตุสมผลแตไมถึงที่สุด ความเสี่ยงในการสอบบัญชี 

ไดแก ความมเสี่ยงในการตรวจสอบบัญชี ความเสี่ยงจากการแสดงขอมูลที่ขัดตอขอเท็จจริงอันเปน

สาระสำคัญ การพิจารณาการทุจริตในการตรวจสอบบัญชีตามขอเท็จจริงโดยเจตนาที่ผูสอบบัญชีตอง

คำนึงถึง คือ 1) การจัดทำรายงานทางการเงินที่ทุจริต และ 2) การใชสินทรัพยในทางที่ไมเหมาะสม 

(สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 2555ก) ความเสี่ยงในการตรวจสอบบัญชีที่หลีกเลี่ยงไมได 

คือ การแสดงขอมูลที่ขัดตอขอเท็จจริงในงบการเงินที่ไมอาจตรวจพบอันเปนผลมาจากการทุจริตของ

ผูบริหาร ผูสอบบัญชีตองออกแบบและนำวิธีการตอบสนองความเสี่ยงจากการแสดงขอมูลที่ขัดตอ

ขอเท็จจริงอันเปนสาระสำคัญ ความเห็นของผูสอบบัญชีมี 4 รูปแบบ คือ 1) การแสดงความเห็น

อยางไมมีเงื่อนไข  2) การแสดงความเห็นอยางมีเงื ่อนไข  3) การแสดงความเห็นวางบการเงินไม

ถูกตอง และ 4) การไมแสดงความเห็น (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 2559ก, 2559ข) 

2.1.6  แบบจำลอง M-Score 

Messod D. Beneish นำเสนอแบบจำลอง M-Score ในป ค.ศ. 1999 โดยแบบจำลอง 

M-Score ใชขอมูลทางการเงินเพื่อแยกกิจการที่มีการบิดเบือนรายได (Earnings Manipulators) 

แบบจำลอง M-Score เหมาะกับการตรวจจับการยักยายถายเททรัพยสิน ตัวแปรของแบบจำลอง  

M-Score ไดรับการออกแบบมาเพื่อตรวจจับทั้งการบิดเบือนขอมูลในงบการเงินที่อาจเปนผลมาจาก

การจัดการหรือเงื่อนไขเบื้องตนที่อาจกระตุนใหกิจการมีสวนรวมในการกระทำนั้น ในงานวิจัยของ 

Messod D. Beneish ยังพบความสัมพันธอยางเปนระบบระหวางความนาจะเปนของการจัดการกับ

ตัวแปรทางการเงินบางตัว และมีการจัดการรายไดกอนที่จะเปดเผยขอมูลสูสาธารณะชน รวมถึง 
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การพิจารณาวาการบิดเบือนตัวเลขในงบการเงินเปนผลมาจากการจัดการรายไดหรือมาจาก

โครงสรางอื่นดวยหรือไม (Beneish, 1999) 

แบบจำลอง M-Score มีตัวแปรทั ้งหมด 8 ดัชนี ซึ ่งเปนตัวแปรที ่เก็บขอมูลจาก 

งบการเงินทั้งสิ้น ไดแก 1) ดัชนีลูกหนี้ตอยอดขาย  2) ดัชนีอัตราสวนกำไรขั้นตน  3) ดัชนีคุณภาพ

ของสินทรัพย  4) ดัชนีการเติบโตของยอดขาย  5) ดัชนีคาเสื่อมราคา  6) ดัชนีคาใชจายในการขาย

และบริหาร  7) อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนคงคางตอสินทรัพยรวม และ 8) ดัชนีความสามารถในการ 

ชำระหนี้ และสมการในการคำนวณคา M-Score ดังนี้ 

2.1.6.1  ดัชนีลูกหนี้ตอยอดขาย  

ดัชนีลูกหนี ้ตอยอดขาย (Days Sales in Receivables Index: DSRI) หรือ

ยอดขายรายวันในดัชนีลูกหนี ้ จะสะทอนถึงความเร็วที ่กิจการแปลงยอดขายเปนเงินสด โดย

เปรียบเทียบยอดขายรายวันในลูกหนี้ของปที่คนพบการจัดการรายได (ปที่ t) กับปที่ผานมา (ปที่ t-1) 

ตัวแปรนี้วัดความสัมพันธระหวางลูกหนี้และรายไดในชวงสองปติดตอกัน การเพิ่มขึ้นของดัชนี 

อาจบอกถึงการเปลี่ยนแปลงนโยบายการใหสินเชื่อที่มีผลกระตุนยอดขายหรือเปนผลจากการเพิ่มข้ึน

ของการแขงขันในอุตสาหกรรม เปนตัวชี้วัดที่สามารถใชประกอบกับการวิเคราะหการบริหารเงินสด

และการวางแผนทางการเงิน เชนเดียวกับงานวิจัยของ Dsouza & Habibniya (2021) ที่แสดง 

ใหเห็นวาสวนประกอบของวงจรเงินสดมีผลตอกำไรของบริษัท แตการเพิ่มขึ้นของลูกหนี้ที่ไมสัมพันธ

กับยอดขายอาจบอกถึงการบิดเบือนรายไดตามที่ Beneish (1999) และ พรรณนิภา รอดวรรณะ 

(2564) ไดเสนอไว  สำหรับสูตรการคำนวณดัชนีลูกหนี้ตอยอดขายปรากฏดังน้ี 

ดัชนีลูกหนี้ตอยอดขาย  = ลูกหนี้การคาt ÷ 
ลูกหนี้การคาt-1 

ยอดขายt ยอดขายt-1 

การคำนวณดัชนีลูกหนี้ตอยอดขายจะทำโดยการนำยอดลูกหนี้การคาในป

ปจจุบันหารดวยยอดขายของปนั้น (ปที่ t) และเปรียบเทียบกับอัตราสวนเดียวกันของปกอนหนา  

(ปที่ t-1) โดยการวิเคราะหที่ละเอียดสามารถชวยเปดเผยถึงแนวโนมที่อาจสงผลกระทบตอความ

มั่นคงทางการเงินของกิจการได 

2.1.6.2  ดัชนีอัตราสวนกำไรขั้นตน 

ด ัชน ีอ ัตราส วนกำไรข ั ้นต น (Gross Margin Index: GMI) คำนวณจาก

อัตราสวนของอัตราสวนกำไรขั้นตนในปกอนหนา (ปท่ี t-1) หารดวยอัตราสวนกำไรขั้นตนในป

ปจจุบัน (ปท่ี t)  หากดัชนีอัตราสวนกำไรขั้นตนมีคามากกวา 1 จะบงชี้วาอัตราสวนกำไรขั้นตนในป

ปจจุบันลดลงเมื่อเทียบกับปกอนหนา อาจสงสัญญาณถึงความเปนไปไดของการตกแตงรายได 
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โดยบริษัท (พรรณนิภา รอดวรรณะ, 2564; Beneish, 1999) การลดลงของอัตราสวนกำไรขั้นตน 

เมื่อมีคานอยกวา 1 นั้นเปนผลมาจากหลายปจจัย เชน ตนทุนวัตถุดิบที่เพิ่มขึ้น การเปลี่ยนแปลงใน

โครงสรางตนทุนขาย หรือการแขงขันทางการตลาดที่เพิ่มขึ้น สูตรการคำนวณดัชนีอัตราสวนกำไร

ขั้นตนปรากฏดังน้ี 

ดัชนีอัตราสวนกำไรขั้นตน = ยอดขายt-1 – ตนทุนขายt-1 ÷ 
ยอดขายt – ตนทุนขายt 

ยอดขายt-1 ยอดขายt 

การคำนวณดัชนีอัตราสวนกำไรขั ้นตนเปนการวิเคราะหที ่สำคัญในการ

ตรวจสอบการจัดการกำไรและความสมบูรณของรายงานทางการเงิน และ Kesavan et al. (2010) 

ไดสำรวจวา ขอมูลเกี่ยวกับคลังสินคาและอัตราสวนกำไรขั้นตนสามารถชวยปรับปรุงความแมนยำ

ของการคาดการณยอดขายสำหรับบริษัทคาปลีกในสหรัฐอเมริกา  

2.1.6.3  ดัชนีคุณภาพของสินทรัพย  

คุณภาพสินทรัพย (Asset Quality Index: AQI) คือ สินทรัพยไมหมุนเวียนไม

รวมรายการที่ดิน อาคารและอุปกรณ (PP&E) หรือ สินทรัพยหมุนเวียนบวกที่ดิน อาคาร และ

อุปกรณ ตอสินทรัพยรวม ดัชนีคุณภาพของสินทรัพย (AQI) คือ อัตราสวนของคุณภาพสินทรัพยในป

ปจจุบัน (ปที ่ t) ตอคุณภาพสินทรัพยในปกอน (ปที ่ t-1) ดัชนีคุณภาพของสินทรัพยวัดการ

เปลี่ยนแปลงในความเสี่ยงที่อาจเกิดขึ้นกับสินทรัพย หากดัชนีมีคามากกวา 1 หมายถึง การเพิ่มข้ึน

ของสินทรัพยไมมีคุณภาพ อาจสงสัญญาณถึงความเปนไปไดของการปรับรายไดหรือการลดคาใชจาย

อยางไมเหมาะสม (อริสรา ธานีรณานนท, 2563; Beneish, 1999; Sasikala, 2021) สูตรการคำนวณ

ดัชนีคุณภาพของสินทรัพยปรากฏดังนี้ 

ดัชนคีุณภาพของสินทรัพย = 

 
1 - 

สินทรัพยหมุนเวียนt +  

ที่ดิน อาคารและอุปกรณt ÷ 1 - 

สินทรัพยหมุนเวียนt-1 +   

ที่ดิน อาคารและอุปกรณt-1 

 

สินทรัพยรวมt สินทรัพยรวมt-1  

การวิเคราะหคุณภาพสินทรัพยจากสูตรนี้ชวยใหเห็นถึงความเปลี่ยนแปลงของ

สัดสวนสินทรัพยที่อาจมีผลตอความนาเชื่อถือของรายงานทางการเงินของกิจการ 

2.1.6.4  ดัชนีการเติบโตของยอดขาย  

ดัชนีการเติบโตของยอดขาย (Sales Growth Index: SGI) วัดจากอัตราสวน

ยอดขายของปปจจุบัน (ปที่ t) ตอยอดขายของปกอน (ปที่ t-1) การเติบโตของยอดขายแสดงถึงการ

ขยายตัวของธุรกิจ อาจเปนผลจากการดำเนินธุรกิจอยางมีประสิทธิภาพหรือการเพิ่มประสิทธิผลใน

การขาย หากคาที่ออกมาลดลงจากปกอนจะหมายถึงการเติบโตที่ลดลงจากปกอน แตการเติบโตของ
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ยอดขายที่สูงผิดปกติอาจชี้ไปที่ความพยายามในการตกแตงรายไดเพื่อปรับปรุงภาพลักษณทางการ

เงินของบริษัท (อริสรา ธานีรณานนท, 2563; Beneish, 1999) และสำหรับการศึกษาลาสุดโดย 

Yang et al. (2023) ไดชี้ใหเห็นวาดัชนีการเติบโตของยอดขาย บอกประสิทธิภาพการขายและเปน

สัญญาณบงชี้การบิดเบือนรายได เมื่อพบวามีการเติบโตของยอดขายอยางผิดปกติ ซึ่งไมสอดคลอง

กับการเปลี่ยนแปลงของตัวแปรธุรกิจหลักอื่น และยอดขายลดลงอยางผิดปกติอาจบอกถึงการรับรู

รายไดที่ไมครบถวน สูตรการคำนวณดัชนีการเติบโตของยอดขายปรากฏดังน้ี 

ดัชนีการเติบโตของยอดขาย  = ยอดขายt 
ยอดขายt-1 

การเติบโตของยอดขายควรวิเคราะหอยางรอบคอบเพื่อตรวจสอบความ

เปนไปไดของการตกแตงรายได โดยเฉพาะเมื่อการเติบโตสูงอยางผิดปกติโดยไมมีการเปลี่ยนแปลงท่ี

เกี่ยวของในตัวแปรธุรกิจหลักอื่น 

2.1.6.5  ดัชนีคาเสื่อมราคา  

ดัชนีคาเสื ่อมราคา (Depreciation Index: DEPI) วัดจากอัตราการคิดคา

เสื่อมราคาประจำปของปกอน (ปที่ t-1) ตออัตราการคิดคาเสื่อมราคาประจำปของปปจจุบัน (ปที่ t) 

ดัชนีคาเสื่อมราคาที่มากกวา 1 บงชี้วาอัตราการคิดคาเสื่อมราคาลดลงในปปจจุบันเมื่อเทียบกับป

กอนหนา อาจสะทอนถึงการปรับเปลี่ยนหลักหรือวิธีการคิดคาเสื่อมราคาที่อาจสงผลใหกำไรทาง

บัญชีเพิ่มขึ้น (พรรณนิภา รอดวรรณะ, 2564; Beneish, 1999) หากมีคานอยกวา 1 บงชี้วาอัตรา

การคิดคาเสื่อมราคาเพิ่มขึ้นในปปจจุบัน สูตรการคำนวณดัชนีคาเสื่อมราคาปรากฏดังนี้ 

ดัชนีคาเสื่อมราคา = คาเสื่อมราคาt-1 ÷ (คาเสื่อมราคาt-1 + ที่ดิน อาคาร และอุปกรณt-1) 
คาเสื่อมราคาt ÷ (คาเสื่อมราคาt + ที่ดิน อาคาร และอุปกรณt) 

ในการศึกษาลาสุด Yang et al. (2023) สำรวจผลกระทบของการเปลี่ยน 

แปลงนโยบายการคิดคาเสื่อมราคาตอการรายงานทางการเงินและพบวากิจการบางแหงอาจปรับลด

อัตราการคิดคาเสื่อมราคาเพื่อสะทอนถึงกำไรทางบัญชีที่สูงขึ้น   

2.1.6.6  ดัชนีคาใชจายในการขายและบริหาร  

ดัชนีคาใชจายในการขายและคาใชจายในการบริหาร (Sales, General and 

Administrative Expenses Index: SGAI) วัดจากอัตราสวนระหวางคาใชจายในการขาย คาใชจาย

ทั่วไป และคาใชจายในการบริหารตอยอดขายของปปจจุบัน (ปที่ t) โดยเทียบกับคาใชจายของปกอน 

(ปที่ t-1) คาของดัชนีมากกวา 1 หมายความวามีการเพิ่มขึ้นของคาใชจายในการขายและบริหารเมื่อ
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เทียบกับยอดขาย อาจบอกถึงความพยายามของกิจการในการสรางรายไดเท็จเพื ่อใหผลการ

ดำเนินงานดีขึ้น (Beneish, 1999) หากดัชนีนอยกวา 1 จะแสดงใหเห็นวาคาใชจายลดลงเมื่อเทียบ

กับยอดขายซึ่งเปนผลดีตอธุรกิจในการบริหารกำไร สูตรการคำนวณดัชนีคาใชจายในการขายและ

บริหารปรากฏดังนี้ 

ดัชนีคาใชจายในการขายและบริหาร = 
คาใชจายในการขาย

และบริหารt ÷ 
คาใชจายในการขาย

และบริหารt-1 
ยอดขายt ยอดขายt-1 

ตามการศึกษาของ Repousis (2016) การเพิ ่มขึ ้นของดัชนีคาใชจายใน 

การขายและบริหาร สามารถสะทอนถึงการเปลี่ยนแปลงในกลยุทธของบริษัทที่อาจมีผลกระทบตอ

ความสามารถในการสรางกำไรและความนาเชื่อถือของขอมูลทางการเงิน และ Hasan et al. (2017) 

กลาวไววา ในเอเชียพบวาการเปลี่ยนแปลงในดัชนีคาใชจายในการขายและบริหารมีความสัมพันธกับ 

การจัดการกำไรและการรายงานทางการเงินที่ไมโปรงใส การวิเคราะหดัชนีคาใชจายในการขายและ

บริหารยังชวยใหผูมีสวนไดสวนเสียสามารถประเมินผลกระทบของการตัดสินใจดานคาใชจายที่มีตอ

สถานะทางการเงินของกิจการไดอยางมีประสิทธิภาพ 

2.1.6.7  อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนคงคางตอสินทรัพยรวม  

อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนคงคางตอสินทรัพยรวม (Total Accrual to Total 

Assets: TATA) เปนตัวชี้วัดที่ใชประเมินการรับรูรายไดและคาใชจายในชวงเวลาบัญชี เพื่อตัดสินใจ

การบริหารจัดการหนี้สินและภาระผูกพันอื่น ยอดคงคางสะทอนถึงการใชดุลยพินิจของผูบริหารของ

กิจการที่ตองใชความสามารถในการตัดสินใจรับรูประมาณการหนี้สินดวยจำนวนประมาณการที่ดี

ที่สุดของรายจายที่คาดวาจะตองนำไปจายชำระภาระผูกพันในปจจุบัน ณ วันสิ้นรอบระยะเวลา

รายงาน (ราชกิจจานุเบกษา, 2563ข) ยอดคงคางที่เพิ่มขึ้นอาจบอกถึงความพยายามในการจัดการ

รายได เพื่อทำใหผลการดำเนินงานดีขึ้น (Beneish, 1999) สูตรการคำนวณเงินทุนหมุนเวียนคงคาง

ตอสินทรัพยรวมปรากฏดังนี้ 

เงินทุนหมนุเวียนคงคาง 

ตอสินทรัพยรวม          = 

 

สินทรัพยหมนุเวียนt – เงินสดt – หน้ีสินหมนุเวียนt – 
หน้ีสินระยะยาวที่จะครบกำหนดในปจจุบันt – 

ภาษีเงินไดที่ตองชำระt – คาเสื่อมราคาและคาตัดจำหนายt 
สินทรัพยรวมt 
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โดยที่ยอดคงคางรวม (Total Accruals) คำนวณจากความแตกตางระหวาง

รายไดและกระแสเงินสดจากการดำเนินงาน และสินทรัพยรวม (Total Assets) คือ มูลคารวมของ

สินทรัพยที่รายงานในงบฐานะการเงิน ตามการศึกษาโดย Kabwe (2023) การวิเคราะหอัตราสวน 

TATA สามารถชวยเปดเผยการจัดการรายไดโดยการระบุการเพิ่มขึ้นของรายการคงคางที่อาจไม

สอดคลองกับกระแสเงินสดจริง สนับสนุนความเขาใจวาการรับรูรายไดและคาใชจายอาจถูกจัดการ

อยางไรเพื่อสะทอนถึงภาพลักษณทางการเงินที่ดีขึ้น งานวิจัยนี้และการศึกษาอื่น เชน การศึกษาโดย 

Repousis (2016) และ Hasan et al. (2017) ย้ำถึงความสำคัญของการตรวจสอบอัตราสวน TATA 

ในการประเมินคุณภาพของการรายงานทางการเงินและความนาเชื่อถือของขอมูลที่นำเสนอ 

2.1.6.8  ดัชนีความสามารถในการชำระหน้ี  

ดัชนีความสามารถในการชำระหน้ี (Leverage Index: LVGI) คือ ดัชนีของ

หนี้สินรวมตอสินทรัพยรวมในปปจจุบัน (แทนดวยปที่ t) เทียบกับอัตราสวนที่สอดคลองกันในปกอน 

(แทนดวยปที่ t-1)   ดัชนีความสามารถในการชำระหน้ีที่มีคามากกวา 1 บงชี้วามีการกอหนี้สินระยะ

ยาวที ่มีดอกเบี ้ยเพิ ่มขึ ้น หากคานอยกวา 1 หมายถึง การกอหนี ้ระยะยาวที ่มีดอกเบี ้ยลดลง 

วัตถุประสงคของดัชนีความสามารถในการชำระหน้ีใชเพื่อพิจารณาการเปลี่ยนแปลงภาระหนี้สินใน

โครงสรางเงินทุนของบริษัทที่ของกับผลกระทบจากการผิดนัดชำระหน้ีทางเทคนิค (Beneish, 1999) 

สามารถแสดงสูตรการคำนวณดังนี้ 

ดัชนีความสามารถ

ในการชำระหนี้ 
= 

หน้ีสินระยะยาวที่มีดอกเบ้ียt 

+ หน้ีสินหมุนเวียนt ÷ 

หนี้สินระยะยาวที่มีดอกเบ้ียt-1 
+ หน้ีสินหมุนเวียนt-1 

สินทรัพยรวมt สินทรัพยรวมt-1 

จากงานวิจัยของ Shakouri et al. (2021) ไดสำรวจในงานวิจัยพบวาดัชนี

ความสามารถในการชำระหน้ี มีผลกระทบโดยตรงตอการรายงานทางการเง ินที ่ผ ิดพลาด  

(Adi et al., 2018) กลาวถึงการวิเคราะหความสัมพันธระหวางความสามารถในการชำระหนี้กับ

ความเสี่ยงของการฉอโกงในงบการเงินและความเสียหายทางการเงินเปนตัวกลาง และงานวิจัยของ 

Suryani et al. (2023) ไดศึกษาเกี่ยวกับผลกระทบของขนาดบริษัทตรวจสอบและระยะเวลาการ

ตรวจสอบตองบการเงินที่มีการจัดการ โดยไดกลาวถึงดัชนีความสามารถในการชำระหน้ีในการ

ตรวจจับการจัดการงบการเงิน  

2.1.6.9  การคำนวณคาของแบบจำลอง M-Score 

แบบจำลอง M-Score มีอยูดวยกัน 2 สูตร ซึ่งมีรากฐานเดียวกันจากสูตร 8 

ดัชนี และพัฒนามาเปนสูตร 5 ดัชนี เพ่ือใหงายในการใช 
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2.1.6.9.1  แบบจำลอง M-Score แบบตัวแปร 8 ดัชนี 

แบบจำลอง M-Score เปนเครื่องมือที่ไดรับการออกแบบมาเพ่ือ

คาดคะเนความเปนไปไดของการทุจริตในงบการเงินโดยใชตัวแปรทั้ง 8 ดัชนี ในขอ 2.1.6.1 ถึง 

2.1.6.8 ตามงานวิจัยของ Beneish (1999) สูตรการคำนวณปรากฏดังนี้ 

M = – 4.84 + 0.920*DSRI + 0.528*GMI + 0.404*AQI + 0.892*SGI  

      + 0.115*DEPI - 0.172*SGAI + 4.679*TATA – 0.327*LVGI 

การวิเคราะหคา M-Score ที่มากกวา -2.22 สามารถบงชี้แนวโนม

ของการทุจริตในงบการเงิน งานวิจัยเพิ่มเติมโดย MacCarthy (2017) ยังไดระบุวาการตรวจสอบ 

คา M-Score เปนวิธีการที่มีประสิทธิภาพในการตรวจจับความผิดปกติในงบการเงินและสามารถ

นำไปสูการตรวจสอบเพิ่มเติมเพื่อยืนยันความนาเชื่อถือของขอมูลทางการเงิน แตหากนำดัชนีใน 

แตละตัวแปรอิสระทั้ง 8 ดัชนีมาพิจารณาแยกเปนรายตัวแปร จะทำใหทราบไดวามีตัวแปรใดที่เขา

ขายการทุจริต และสามารถตรวจสอบหรือติดตามความผิดปกติกลับไปยังรายการทางบัญชีในการ

คำนวณตัวแปรนั้นได สำหรับคาดัชนีรายตัวแปรแสดงไวตามตาราง 2.2 

 

ตาราง 2.2  คาดัชนีในแบบจำลอง M-Score รายตัวแปร 

ดัชน ี อักษรยอ ไมทจุริต เริ่มทุจรติ ทุจรติ 

ลูกหนี้ตอยอดขาย DSRI ≤ 1.031 1.031 < ดัชน ี< 1.465 ≥ 1.465 

อัตราสวนกำไรขัน้ตน GMI ≤ 1.014 1.014 < ดัชน ี< 1.193 ≥ 1.193 

คุณภาพของสินทรัพย AQI ≤ 1.039 1.039 < ดัชน ี< 1.254 ≥ 1.254 

การเติบโตของยอดขาย SGI ≤ 1.134 1.134 < ดัชน ี< 1.607 ≥ 1.607 

คาเส่ือมราคา DEPI ≤ 1.001 1.001 < ดัชน ี< 1.077 ≥ 1.077 

คาใชจายในการขายและบริหาร SGAI ≤ 1.001 1.001 < ดัชน ี< 1.041 ≥ 1.041 

อัตราสวนเงนิทุนหมุนเวียนคงคาง            

ตอสินทรพัยรวม 

TATA ≤ 0.018 0.018 < ดัชน ี< 0.031 ≥ 0.031 

ความสามารถในการชำระหนี ้ LVGI ≤ 1.037 1.037 < ดัชน ี< 1.111 ≥ 1.111 

 

จากตาราง 2.2 การประยุกตใชแตละตัวแปรของแบบจำลอง  

M-Score จำเปนตองพิจารณาคาของแตละดัชนีเมื่อเทียบกับเกณฑที่กำหนด เชน DSRI ที่คานอย

กวาหรือเทากับ 1.031 บงชี้วาไมมีการทุจริต ในขณะที่คามากกวา 1.031 แตไมเกิน 1.465 บงชี้
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แนวโนมการทุจริตในระดับเริ่มตนหรือระดับกลาง และคามากกวาหรือเทากับ 1.465 บงชี้ความ

เปนไปไดอยางมากของการทุจริต 

2.1.6.9.2  แบบจำลอง M-Score แบบตัวแปร 5 ดัชนี 

แบบจำลอง M-Score แบบตัวแปร 5 ดัชนี เปนวิธีที ่ทำใหการ

ประเมินความเปนไปไดของการทุจริตในงบการเงินสามารถทำไดอยางงายดายและรวดเร็วยิ่งข้ึน  

โดยการใชตัวแปรหลักที่เกี่ยวของกับการจัดการรายไดและการจัดการคาใชจายเปนเครื่องมือที่ได 

รับการออกแบบมาเพื่อคาดคะเนความเปนไปไดของการทุจริตในงบการเงินโดยใชตัวแปรทั้ง 5 ดัชนี 

ในขอ 2.1.6.1 ถึง 2.1.6.5 ตามงานวิจัยของ Beneish et al. (2013) ไดแสดงใหเห็นวา การลด

จำนวนตัวแปรลงเหลือ 5 ดัชนี สามารถใหผลลัพธที่มีประสิทธิภาพในการคาดคะเนการทุจริตทาง

การเงินไดเชนกัน สูตรการคำนวณปรากฏดังน้ี 

M = - 4.84 + 0.920*DSRI + 0.528*GMI + 0.404*AQI + 0.892*SGI + 0.115*DEPI 

การใชสูตรแบบจำลอง M-Score แบบตัวแปร 5 ดัชนี ชวยให

สามารถคาดคะเนแนวโนมการทุจริตทางการเงินไดโดยไมจำเปนตองพิจารณาองคประกอบที่ซับซอน

เทากับการใชทั้ง 8 ดัชนี ทำใหงายตอการประยุกตใชและเขาใจสำหรับผูที่ตองการวิเคราะหความ

เสี่ยงของงบการเงิน และสะทอนถึงปจจัยสำคัญที่อาจมีผลตอการเปลี่ยนแปลงของคา M-Score และ

แนวโนมของการทุจริตทางการเงินภายในองคกร 

สรุปไดว า งานวิจ ัยครั ้งน ี ้ใช แบบจำลอง M-Score แบบ 8 ดัชนี  ในการฝกฝน 

แบบจำลองโครงขายประสาทเทียม (ANNs) เพื่อสรางแบบจำลองที่รู เขาใจอยางลึกซึ้งและสามารถ

ตรวจจับการทุจริตในงบการเงินไดอยางมีประสิทธิภาพ และเปนการเตรียมพรอมใหแบบจำลอง 

มีความเขาใจและเรียนรูจากสถานการณที่ซับซอนและหลากหลายมากที่สุด การคาดคะเนการทุจริต

ที่ไดจะชวยใหสามารถตรวจสอบและยืนยันความนาเชื่อถือของขอมูลทางการเงินไดดียิ่งขึ้น เพื่อ

สนับสนุนการตัดสินใจในธุรกิจและการตรวจสอบที่มีคุณภาพ  และสรุปตัวแปรที่ใชในงานวิจัยตาม

ตาราง 2.3 
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ตาราง 2.3  ตัวแปรเกี่ยวกับแบบจำลอง M-Score แบบ 8 ดัชนี 

ลำดับ ตัวแปร สูตรคำนวณ ทบทวนวรรณกรรม
งานวิจัย 

1 ดัชนลูีกหนี้ตอยอดขาย 
(DSRI)  

(พรรณนิภา รอดวรรณะ,  
 2564; Beneish, 1999; 
 Dsouza & Habibniya,  
 2021) 

2 ดัชนอีัตราสวนกำไร
ขั้นตน (GMI)  

(พรรณนิภา รอดวรรณะ,  
 2564;  
 Beneish, 1999;  
 Kesavan et al., 2010) 

3 ดัชนคีุณภาพของ
สินทรัพย (AQI) 

 

(อริสรา ธานีรณานนท,  
 2563;  
 Beneish, 1999; 
 Sasikala, 2021) 

4 ดัชนกีารเติบโตของ
ยอดขาย (SGI)  

(อริสรา ธานีรณานนท,   
 2563;  
 Beneish, 1999;  
 Yang et al., 2023) 

5 ดัชนคีาเส่ือมราคา 
(DEPI)  

(พรรณนิภา รอดวรรณะ, 
 2564;  
 Beneish, 1999;  
 Yang et al., 2023) 

6 
ดัชนคีาใชจายในการ
ขายและบริหาร 
(SGAI)  

(Beneish, 1999; 
 Hasan et al., 2017; 
 Repousis, 2016) 

7 

อัตราสวนเงนิทุน
หมุนเวียนคงคางตอ
สินทรัพยรวม 
(TATA)  

(Beneish, 1999; 
 Hasan et al., 2017; 
 Kabwe, 2023; 
 Repousis, 2016) 

8 ดัชนคีวามสามารถใน
การชำระหนี ้(LVGI)  

(Adi et al., 2018; 
 Beneish, 1999; 
 Shakouri et al., 2021; 
 Suryani et al., 2023) 

9 การทุจรติ 
M = - 4.84 + 0.920*DSRI + 0.528*GMI +   
      0.404*AQI + 0.892*SGI + 0.115*DEPI –  
      0.172*SGAI + 4.679*TATA – 0.327*LVGI 

เพิ่มเติมในงานวิจยั 

 



51 

 

2.1.7  ปญญาประดิษฐและโครงขายประสาทเทียม (Artificial Intelligence: AI and 

Artificial Neural Networks: ANNs) 

เครื่องจักรที่เขามาเปนเครื่องมือแทนมนุษยที่ไมมีความคิด จากในอดีตไดวิวัฒนาการมา

จนสามารถประมวลผลและตัดสินใจไดดวยตนเอง หรือที่เรียกกันวา ปญญาประดิษฐ (Artificial 

Intelligence: AI) ถึงจะยังตองอาศัยมนุษยในการกำกับก็ตาม จนมาถึงยุคที่เครื่องจักรเลียนแบบ

สมองของมนุษยในการคิดและตัดสินใจไดเองจากการฝกฝนและเรียนรูเชนเดียวกับระบบสมองของ

มนุษย หรือเรียกวา โครงขายประสาทเทียม (ANNs) แตเครื่องจักรยังคงเรียนรูตามที่มนุษยฝกฝนอยู

จึงยังไมสามารถแทนมนุษยไดในยุคนี้ 

2.1.7.1  พัฒนาการของปญญาประดิษฐและโครงขายประสาทเทียม 

แบบจำลองเซลลประสาทประดิษฐ (Artificial Neuron) เกิดขึ้นครั้งแรกในป 

พ.ศ. 2486 และไดมีการบัญญัติศัพทในป พ.ศ. 2499 แบบจำลองเซลลประสาทประดิษฐนี้ทำข้ึน

เพ่ือใหเครื่องจักรมีความสามารถที่คลายมนุษย จนมาถึงป พ.ศ. 2493 นายอลัน แมธิสัน ทัวริง (Alan 

Mathison Turing) นักคณิตศาสตรไดตั ้งคำถามวา “เครื่องจักรคิดเองไดไหม? (Can machines 

think?)” ในบทความ “Computing Machinery and Intelligence” ซ ึ ่งเป นการวางรากฐาน

สำหรับการทดสอบทัวริง (Turing Test) (Turing, 1950)  แตมีขอจำกัดจากเทคโนโลยีและการ

พัฒนาขั้นตอนวิธี (Algorithms) ในยุคสมัยนั้นเองที่ไมรองรับ จึงไดรับความสนใจนอยลงเปนลำดับ 

จนมาถึงป พ.ศ.2529 ขอจำกัดในอดีตไดมีการพัฒนาจนเครื่องความสามารถในการประมวลผล 

หนวยความจำที่เก็บไดมากขึ้น ขอมูลที่มีจำนวนมากมีวิธีการในการบริหารจัดการ รวมถึงมีขั้นตอนวิธี 

(Algorithms) ใหมเกิดขึ้น เชน แนวคิดการแพรยอนกลับ (Backpropagation) ป พ.ศ.2529 ทำให

เครื่องจักรสามารถคิดไปขางหนาและกลับมาทบทวนในสิ่งที่ทำลงไปจนถึงการปรับความคิดเพ่ือ

เรียนรูและแยกแยะขอมูลไดดวยตนเองทำใหเริ่มมีนักคณิตศาสตรและนักวิจัยคนควากลับมาใหความ

สนใจจนเปนที่นิยมอีกครั้งและมีการพัฒนาอยางกาวกระโดดจนถึงปจจุบัน พ.ศ. 2566 และตอไปใน

อนาคต (Fernandez et al., 2020) 

การจำแนกประเภทของป ญญาประด ิษฐ ตามย ุคสม ัยได   3 ย ุค คือ 

ปญญาประดิษฐ การเรียนรูของเครื่องจักร และการเรียนรูเชิงลึก ซึ่งเปนลำดับจากการพัฒนาของ

เครื่องจักรตามภาพ 2.6  
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ภาพ 2.6  วิวัฒนาการในแตละยุคของปญญาประดิษฐ 

ที ่มา ด ัดแปลงภาพจาก Webb et al. (2021). Machine Learning for Human Learners: Opportunities, 
Issues, Tensions and Threats. Educational Technology Research and Development, 69(4).  
https://doi.org/10.1007/s11423-020-09858-2. (Figure 1: Relationships between key terms, p5.) 

 
จากภาพ 2.6 แสดงใหเห็นถึงลำดับความสัมพันธของปญญาประดิษฐ  

การเรียนรูของเครื่องจักร และการเรียนรูเชิงลึกที่มีรายละเอียดแตกตางกันในแตละอยาง ดังนี้  

(1) ปญญาประดิษฐ (Artificial Intelligence: AI) เปนแนวคิดที่พยายามสราง

ใหเครื ่องจักรสามารถคิดไดอยางมนุษย แตยังคงมีขอจำกัดที่ไมสามารถจดจำไดเมื ่อพบขอมูล 

นั้นใหมอีกครั้ง การทำงานของปญญาประดิษฐในยุคแรกจะเปนการปฏิบัติตามโปรแกรมที่เขียนข้ึน 

โดยสามารถเรียนรู  (Learn) การมีเหตุผล (Reason) แตไมสามารถคิดไดเองหรือจดจำขอมูลท่ี 

ผานมาได แตสามารถทำงานแทนมนุษยตามคำสั่งที่ซ้ำไปซ้ำมาและมีปริมาณมากได จุดเริ่มตนน้ี

นักวิจัยทางดานปญญาประดิษฐในหลากหลายสาขาไดพัฒนางานกันมาอยางตอเนื่อง 

(2) การเรียนรูของเครื่องจักร (Machine Learning: ML) เปนสวนหนึ่งของ

ปญญาประดิษฐ (Artificial Intelligence) โดยที่เปนการเพิ ่มศักยภาพของปญญาประดิษฐใหมี

ศักยภาพในการใชวิธีและขั้นตอนวิธี (Algorithms) โปรแกรมใหเครื่องจักรสามารถเรียนรู (Learn) 

จากขอมูลตัวอยาง (Example) โดยไมจำเปนตองเขียนโปรแกรมที่ชัดเจนใหกับเครื่อง เพื่อตองการ

ใหเครื่องใชความสามารถในการเรียนรูจากความพยายามสรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมท่ี

ใชวิเคราะหรูปแบบของขอมูลที่ไดจากการการสอนดวยตัวของเครื่องจักรเองเชนเดียวกับสมองของ

ปญญาประดษิฐ 
(Artificial Intelligence: AI) 

การเรียนรูของเครือ่งจกัร 
(Machine Learning: ML) 

การเรียนรูเชิงลึก 
(Deep Learning: DL) 

 
 

วิธีขัน้ตอนที่มี
ความสามารถ
เรียนรูไดโดยไม
จำเปนตองตั้ง
โปรแกรมไว
อยางชัดเจน 

เลียนแบบสติปญญามนุษย 
มีความสามารถ:- 
• เรียนรู (Learn) 
• มีเหตุผล (Reason)  

คลายคลึงกับมนุษย 

ชุดยอยของการเรยีนรูของเครื่องจักร   มีความลึกในการเรยีนรู
(โครงขายประสาทเทยีมปรับและเรยีนรูจากจำนวนขอมูลที่นำเขา) 
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มนุษยดวยขั้นตอนวิธีที่มีลักษณะตางกัน 4 แบบ คือ 1) การเรียนรูแบบมีการสอน (Supervised) 

โดยมีชุดขอมูลเพื่อการฝกฝนและเรียนรูแบบมีคำตอบภายในชุดขอมูล  2) การเรียนรูแบบไมมี 

การสอน (Unsupervised) โดยมีชุดขอมูลที่ไมมีคำตอบในเรื่องนั้นรวมถึงไมมีการสอนหรือชี้แนะ  

แตแบบจำลองเรียนรูดวยการลองผิดลองถูกตามขั้นตอนวิธีที่ไดจากความพยายามหาความสัมพันธ

และโครงสรางของขอมูลในแตละชุดขอมูลเพื่อนำมาใชคาดคะเนหรือพยากรณสิ่งที่เปนคำตอบของ

ปญหานั้น  3) การเรียนรูกึ่งมีการสอน (Semi-supervised) โดยที่ขอมูลและวิธีการจะกำหนดใหมี

การสอนเพียงบางสวนซึ่งเปนสวนนอย เพื่อใหเครื่องสามารถเรียนรูรูปแบบของความสัมพันธเพียง

บางสวน หลังจากนั้นจึงใหทำการเรียนรูดวยตนเองแบบไมมีการสอนเปนสวนใหญ และ 4) การ

เรียนรูแบบเสริมแรง (Reinforcement) คลายกับการเรียนรูแบบไมมีการสอนถึงจะไมมีการสอน

เหมือนกันก็ยังมีขอแตกตาง คือ การเรียนรูแบบเสริมกำลังจะมีการชี้แนะวาผลลัพธที่ไดในแตละ

ขอมูลถูกหรือไมถูก การลงโทษจะเปนตัวเสริมกำลังใหเรียนรูจำในสิ่งที่ไมถูกตอง กระบวนการทำไป 

ทีละชุดขอมูลจนขั้นตอนวิธี (Algorithms) สามารถเรียนรูจำและใชในการคาดคะเนหรือพยากรณได

อยางถูกตอง ไมวาจะใชการเรียนรูประเภทใดก็ตาม หลังจากเครื่องจักรไดเรียนรูและสรางรูปแบบ

จากขอมูลที่ไดเรียนรูและทดสอบจนเกิดความแมนยำแลว สามารถนำแบบจำลองมาประยุกตใชเพ่ือ

ทำการคาดคะเน (Prediction) ถึงความเปนไปในอนาคตได  

(3) การเรียนรูเชิงลึก (Deep Learning: DL) เปนสวนหนึ่งของการเรียนรูของ

เครื่องจักร โดยการเรียนรูเชิงลึกเปนการเพิ่มศักยภาพในการเรียนรูของเครื่องจักรที่มีศักยภาพในการ

แกไขปญหาหรือเพิ ่มความสามารถที่การเรียนรู ของเครื ่องในยุคแรกไมสามารถทำได จึงทำให

แบบจำลองคิดหารูปแบบและวิเคราะหไดลึกซึ้งขึ้นและแกปญหาโจทยที่ยากได   

นอกจากข ั ้นตอนว ิธ ี  (Algorithms) ท ี ่ ใช  ในการฝ กฝนและเร ียนร ู แลว 

วัตถุประสงคของการใชงานแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมมีหลากหลายเทคนิค สามารถแบงได

เปน 4 แบบ คือ 1) การจัดประเภท  2) การคาดคะเน  3) การจัดกลุม และ 4) การหาความสัมพันธ 

รายละเอียดดังนี้ 

(1) โครงข ายประสาทสำหร ับการจ ัดประเภท (Classification Neural 

Network) ไดรับการฝกฝนเพื่อจําแนกรูปแบบที่กําหนดหรือชุดขอมูลเปนคลาสที่กําหนดไวลวงหนา 

เทคนิคการจัดประเภท เชน Learning Vector Quantization, Probabilistic Neural Network, 

(Anderson & McNeill, 1992) Counter-Propagation, Logistic Regression, Naive Bayes,  

K-Nearest Neighbors, Decision Tree, และ Support Vector Machines 

(2) โครงขายประสาทสำหรับการคาดคะเน (Prediction Neural Network) 

ไดรับการฝกฝนในการผลิตขอมูลสงออก (Output) ที่คาดหวังจากขอมูลนำเขา (Input) ที่กําหนดไว



54 

 

ลวงหนา เทคนิคการคาดคะเน เชน Backpropagation, Extended Delta Bar Delta, Delta Bar 

Delta, Directed Random Search, Higher Order Neural Networks, Self-Organizing Map 

into Backpropagation (Anderson & McNeill, 1992)  

(3) โครงขายประสาทสำหรับการจัดกลุ ม (Clustering Neural Network) 

สามารถเรียนรูและระบุคุณสมบัติที่เปนเอกลักษณของขอมูลและจัดประเภทเปนหมวดหมูที่แตกตาง

กันโดยไมจำเปนตองรูขอมูลมากอน เทคนิคการจัดกลุม เชน K-Means Clustering, Mean-Shift 

Clustering, Density-Based Spatial Clustering of Applications with Noise (DBSCAN), 

Expectation–Maximization (EM) Clustering Using Gaussian Mixture Models (GMM), และ 

Agglomerative Hierarchical Clustering (Anderson & McNeill, 1992) 

(4) โครงข ายประสาทสำหร ับหาความส ัมพ ันธ   (Association Neural 

Network) เปนการฝกฝนเพื่อจดจํารูปแบบเฉพาะ เมื่อรูปแบบเสียงสิ่งรบกวนถูกนําเขาสูแบบจำลอง

โครงขายตัวแบบจำลองจะเชื ่อมโยงกับรูปแบบที ่ใกลเคียงที ่ส ุดของหนวยความจํา เทคนิค 

การหาความสัมพันธ เชน Hopfield, Boltzmann Machine, Hamming network, Bidirectional 

Associative Memory, Spatio-Temporal Pattern Recognition, Adaptive Resonance 

Network, และ Self-Organizing map (Anderson & McNeill, 1992) 

2.1.7.2  การทำงานของแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม 

โครงขายประสาทเทียมเปนการเลียนแบบการทำงานของระบบประสาทใน

สมองของมนุษยดวยชุดคำสั่งทางคณิตศาสตรในระบบคอมพิวเตอร เพื่อใชในการเรียนรู จดจำ และ

ประมวลผลซ้ำหลายรอบเพื่อใหเกิดความแมนยำ และสามารถนำมาใชประโยชนในการแกไขปญหา

หรือสิ่งที่มีความซับซอนจากชุดขอมูลได 

2.1.7.2.1  เซลลประสาท (Neurons) ของมนุษย 

สมองของมนุษยมีเซลลประสาทจำนวนมากเชื ่อมตอกันเปน

โครงขายและรับกระแสประสาทผานสารสื่อประสาทเขาสูตัวรับ (Preceptor) และสงตอสูตัวเซลล

ประสาทเพื ่อประมวลผล และสงออกทางปลายประสาทผานสารสื ่อประสาท (Transmitter 

Substance) ตามภาพ 2.7 
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ภาพ 2.7  กายวิภาคเซลลประสาทในสมองมนุษย 

ที่มา: ภาพเซลลประสาทในสมองมนุษย https://medikatie.wordpress.com/2016/10/23/building-blocks/ 

 

จากภาพ 2.7 จะเห็นวามีแขนงประสาทที่เรียกวา ใยประสาท

นำเขา (Dendrite) เปนแขนงประสาทสวนรับกระแสประสาทผานสารสื่อประสาทเขาสูตัวเซลล

ประสาท (Cell Body) และสงออกผานแขนงประสาทที่เรียกวา ใยประสาทนำออก (Axon) ที่มีเพียง 

1 เสน ซึ่งที่ปลายของแขนงใยประสาทนำออกมีจุดประสานประสาท (Synapse) ที่สงตอกระแส

ประสาทผานสารสื่อประสาท (Transmitter Substance) ไปยังเซลลประสาทอื่น ที่สามารถเชื่อมตอ

กับเซลลประสาทอื่นไดหลายตำแหนง 

2.1.7.2.2  เซลลประสาทเทียมของเครื่องจักร 

เซลลประสาทเทียมไดจำลองรูปแบบเซลลประสาทในสมองของ

มนุษยที่มีโครงสรางการรับเขา ประมวลผล และสงตอขอมูล เมื่อเปรียบเทียบลักษณะโครงสรางเซลล

ประสาทของมนุษยกับเซลลประสาทเทียม สวนที่เปนใยประสาทนำเขาเทียบเทากับสวนรับขอมูลเขา 

(Input) ในระบบประสาทเทียม โดยสวนนี้จะไมมีการประมวลผล สวนของตัวเซลลประสาทเทียบเทา

กับสวนประมวลผล (Process) และใยประสาทนำออกเทียบเทากับขอมูลสงออก (Output) ที่สงตอ

กับงานอื่น โดยสามารถเปรียบเทียบไดตามภาพ 2.8   
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ภาพ 2.8  เปรียบเทียบเซลลประสาทของมนุษยกับเซลลประสาทเทียม 

 

เมื่อศึกษาเปรียบเทียบโครงสรางของเซลลประสาทของมนุษยกับ

เซลลประสาทเทียม หรือที ่เรียกวา เพอรเซปตรอน (Perceptron) ตอจากนี้ไปจะเรียกแทนวา 

“โหนด (Node)” จะมีการคำนวณภายในแตละโหนดโดยการนำคาจากชั ้นขอมูลนำเขา (𝑥𝑥n)  

คูณดวย คาน้ำหนัก (𝑤𝑤n) ในแตละเสนทีละคูจนครบทุกเสนแลวนำมาบวกกันเปนผลรวมตัวเลขและ

บวกดวยคาความเอนเอียง (𝑏𝑏) หลังจากนั้นจะมีการปรับคาน้ำหนักดวยฟงกชันกระตุน (Activation 

Function) เพื่อใหแตละโหนดปรับคาน้ำหนักของเสนทางแตละคูใหไดคาที่เหมาะสมในแตละคร้ัง 

ที่มีการฝกฝนหรือทดสอบ (Chalumuri et al., 2021) รายละเอียดการคำนวณทางคณิตศาสตรตาม

ภาพ 2.9  
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ภาพ 2.9  แบบจำลองทางคณิตศาสตรแตละเซลลประสาทเทียม (Artificial Neuron)  

ที่มา: ภาพเซลลประสาทเทียมปรับปรุงจาก Chalumuri et al. (2021). Quantum-Enhanced 

Deep Neural Network Architecture for Image Scene Classification. Quantum 

Information Processing, 20(11), 381. https://doi.org/10.1007/s11128-021-03314-7 

 

จากภาพ 2.9 ระหวางการคำนวณทางคณิตศาสตรตองกำหนดคา

ฟงกชันกระตุ น (Activate Function) ที ่ใชกับการจำแนกประเภทดวย เชน ฟงกชันซิกมอยด 

(Sigmoid Function) ที่รับขอมูลเขาไปแลวเปลี่ยนเปนคาระหวาง 0 ถึง 1 กอนที่จะสงขอมูลไปยัง

โหนดอื่น (อกนิษฐ ทองจิตร และคณะ, 2562) การที่มี 1 โหนด จะยังไมเปนโครงขายจนกวาจะมีการ

เชื่อมตอกันมากกวา 1 โหนด เพ่ือเปนขอมูลนำเขาสงตอกันไปเปนโครงขายประสาทเทียม  

2.1.7.3  โครงสรางโครงขายประสาท (Neural Networks Architecture) 

โครงขายประสาทเทียมแบงออกตามลักษณะ ไดแก โครงขายประสาทเทียม

แบบชั้นเดียว (Single-layer Perceptron) และโครงขายประสาทเทียมแบบหลายชั้น (Multilayer 

Perceptron)  

(1) โครงขายประสาทเทียมแบบชั้นเดียว (Single-layer Perceptron)  

ประสาทเทียมจะประกอบกันขึ ้นเปนโครงขายไดตองมีองคประกอบ 

ขั้นพื้นฐาน 3 สวน คือ ชั้นขอมูลนำเขา (Input Layer)  ชั้นซอน (Hidden Layer) และชั้นขอมูล

สงออก (Output Layer) เชื่อมประสานกันตามภาพ 2.10  
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ภาพ 2.10  โครงขายประสาทเทียมแบบขั้นพ้ืนฐาน 

 

(2) โครงขายประสาทเทียมแบบหลายชั้น (Multilayer Perceptron)  

โครงขายประสาทเทียมแบบหลายชั้น (ซับซอน) ยังคงองคประกอบหลัก 

3 สวน ดังที่กลาวไวแลวขางตน แตสวนที่ทำใหเกิดความซับซอนจะอยูที่ชั้นซอน กลาวคือ จำนวน

ชั้นในเขตชั้นซอนมีไดหลายชั้น ขึ้นอยูกับผูใชกำหนดตามตองการ โดยที่ชั้นซอนตองอยูระหวางชั้น

ขอมูลนำเขากับชั้นขอมูลสงออกจะเรียกวาชั้นซอนทั้งหมด  ดังแสดงในภาพ 2.11 

 

 

ภาพ 2.11  โครงขายประสาทเทียมแบบหลายชั้น (Multilayer Perceptron)  
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2.1.7.4  โครงขายประสาทเทียมแบบปอนไปขางหนาเชงิลึก (Deep Feedforward 

Network: DFF) 

โครงขายปอนไปขางหนาเช ิงล ึก (Deep Feedforward Network) เปน

โครงขายที่มีชั้นซอนหลายชั้นเพื่อเรียนรูคุณลักษณะของขอมูลที่ซับซอนไดดีขึ้น จำนวนชั้นซอนไม

จำกัดและขึ้นอยูกับโครงสรางและความซับซอนของปญหา โครงขายนี้สามารถปองกันปญหาการ

เรียนรูมากเกินไป (Overfitting) ดวยเทคนิคตาง ๆ เชน การตรวจสอบการคาดคะเนดวยขอมูล

ตรวจสอบความถูกตอง (Validation Data) และการใชเทคนิคที่ลดความซับซอนของโครงขาย เชน

การลดขนาด (Pruning) และการใชการทิ้งการเชื่อมตอบางสวน (Dropout) (แตไมใชในทุกกรณี) 

โครงสรางโครงขายปอนไปขางหนาตามภาพ 2.12 ใชเพื่อการอธิบาย ในการใชงานจริงอาจมีรูปรางที่

แตกตางจากน้ี 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

ภาพ 2.12  โครงสรางโครงขายปอนไปขางหนาเชิงลึก (Deep Feedforward Network: DFF) 

 

จากภาพ 2.12 โครงสรางโครงขายปอนไปขางหนาเชิงลึกมีชั้นขอมูลนำเขา  

1 ชั้น มี 3 โหนด ชั ้นซอน 2 ชั้น โดยชั ้นซอนที่ 1 มี 3 โหนดและชั้นซอนที่ 2 มี 2 โหนด และ 

ชั้นขอมูลสงออก 1 ชั้น มี 1 โหนด ซึ่งเปนโครงสรางที่เปนโครงขาย เนื่องจากมีการเชื่อมตอกันตั้งแต 

2 ชั้นขึ้นไป จากภาพจะเห็นวาแตละโหนดมีจุดเชื่อมตอทั่วถึงกันตั้งแตชั้นขอมูลนำเขาผานชั้นซอนไป

จนถึงชั้นขอมูลสงออก เสนที่เชื่อมโยงทั้งหมดมีคาน้ำหนักประจำเสนอยูทุกเสน ใชในการกำหนด 

คาน้ำหนักในการเรียนรูจากการปรับคาน้ำหนักใหอยูในจำนวนที่ดีที่สุดสำหรับแตละแบบจำลอง  

สญัลกัษณ ์  I = เซลลน์าํเขา้ (Input Cell) 

H = เซลลซ์อ่น (Hidden Cell) 

O = เซลลส์ง่ออก (Output 
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สรุปไดวา ปญญาประดิษฐเปนการทำใหเครื่องจักรทำงานเลียนแบบสมองมนุษย โดยมี

การทำใหเครื่องจักรเรียนรูไดอยางสมองมนุษยมากขึ้นในดานความจำและประยุกตใชขอมูลที่เคยรับรู

มาได  จนการพัฒนาตรรกะและขั้นตอนวิธีไดดีขึ้น การจำลองสมองของมนุษยตองจำลองในระดับ

เซลลประสาทเทียม โครงขายประสาทเทียมจะประกอบดวย โหนดตอกันจนมีโครงสรางของโครงขาย

เปนชั้นขอมูลนำเขา ชั้นซอน และชั้นขอมูลสงออก เมื่อเพิ่มชั้นซอนขึ้นจะสามารถแกปญหาที่ซับซอน

ไดดีขึ้น การเรียนรูของเครื่องจักรมีวิธีการเรียนรูอยู 4 รูปแบบ คือ 1) การเรียนรูแบบมีการสอน   

2) การเรียนรูแบบไมมีการสอน  3) การเรียนรูกึ่งมีการสอน และ 4) การเรียนรูแบบเสริมแรง   

 

2.2  ผลการวิจัยที่เกี่ยวของ 

งานวิจัยนี้มีวัตถุประสงคเพื่อสรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม (Artificial Neural 

Networks: ANNs) ใชในการทำนายการทุจริตจากงบการเงินของบริษัทจดทะเบียนในตลาด

หลักทรัพย เพื่อใชกับเทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (Computer Assisted Audit 

Techniques: CAATs) ในการตรวจสอบเพื่อเพิ่มประสิทธิภาพและความแมนยำในการตรวจจับการ

ทุจริต งานวิจัยที่เกี่ยวของมีดังนี้ 

ผูสอบบัญชีรับอนุญาต (Certified Public Accountant: CPA) เปนตัวแทนของเจาของ

ตามหลักทฤษฎีตัวแทน (Jensen & Meckling, 1976) เพราะผูสอบบัญชีรับอนุญาตตรวจสอบงบ

การเงินของกิจการตามสิ่งที ่ผู บริหารไดใหการรับรองเกี่ยวกับงบการเงินวา งบการเงินโดยรวม

ปราศจากการแสดงขอมูลที่ขัดตอขอเท็จจริงอันเปนสาระสำคัญหรือไม ไมวาเกิดจากการทุจริตหรือ

ขอผิดพลาด (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 2555ข) งานวิจัยของ Topor (2017) เนนย้ำ

ความรับผิดชอบของผูตรวจสอบบัญชีในการตรวจหาขอผิดพลาดและการฉอโกงในงบการเงินของ

หนวยงานเศรษฐกิจ โดยการตรวจสอบความเปลี่ยนแปลงในบัญชีเพื่อระบุการกระทำที่อาจบงชี้ถึง

การฉอโกงหรือความผิดพลาด แตผูบริหารมักเชื่อวาการตรวจสอบบัญชีทำใหขอมูลที่ไดนั้นถูกตอง 

ครบถวน และเปนความจริงอยางที่สุด ขอมูลในงบการเงินตองมีคุณภาพและสามารถใหขอมูลทาง

การเงินท่ีมีประโยชนแกผูบริหาร ผูถือหุน และผูมีสวนไดเสีย ซึ่งตามกฎหมายแลวงบการเงินตองผาน

การตรวจสอบจากผูสอบบัญชีรับอนุญาต (ราชกิจจานุเบกษา, 2471) การตรวจสอบบัญชีนิยมใชใน

การวิเคราะหอัตราสวน ไดแก 1) อัตราสวนสภาพคลอง  2) อัตราสวนประสิทธิภาพในการดำเนินงาน   

3) อัตราสวนโครงสรางเงินทุนและความสามารถในการชำระหนี้ และ 4) อัตราสวนความสามารถใน

การทำกำไรและผลตอบแทนจากการลงทุน (ผัลยศุภา หลงทอง และ นิ่มนวล วิเศษสรรพ, 2562) 

เปนสวนหนึ่งในการประเมินขอมูลเบื้องตน  สำหรับบางอัตราสวน มีการใชขอมูลอื่นนอกเหนือจาก

ขอมูลในงบการเงินรวมคำนวณดวย เชน ราคาตลาดของหุนและมูลคาหลักทรัพยตามราคาตลาด 
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งานวิจัยนี้มุงการทบทวนวรรณกรรมที่อัตราสวนทางการเงินคำนวณจากขอมูลในงบการเงินเปนหลัก 

จากงานวิจัยของ Dalnial et al. (2014) พบวา อัตราสวนทางการเงินที่สำคัญในการตรวจจับการ

ฉอโกง ไดแก อัตราสวนหนี้สินรวมตอสวนของผูถือหุนรวม (Total Debt to Total Equity: TD/TE)  

อัตราสวนลูกหนี้การคาตอรายได (Receivables to Revenue: REC/REV)  อัตราสวนสินคาคงคลัง

ตอสินทรัพยรวม (Inventory to Total Assets: INV/TA) และอัตราสวนรายไดตอสินทรัพยรวม 

(Revenue to Total Assets: REV/TA)  ซึ่งการวิเคราะหเหลานี้ชวยระบุความเสี่ยงในการฉอโกงได

อยางมีประสิทธิภาพ รายการทางบัญชีในงบการเงินอาจเกิดการทุจริตไดจากปจจัย 3 ดานตาม

แนวคิดสามเหลี ่ยมการทุจริต คือ 1) แรงกดดัน  2) โอกาส และ 3) การหาเหตุผลอันสมควร  

การทุจริตอาจเกิดขึ ้นหากมีองคประกอบครบทั ้ง 3 สวน สำหรับการจัดแบงประเภทของการ 

ทุจริตมี 3 ประเภท คือ 1) การคอรรัปชัน  2) ยักยอกทรัพย และ 3) การทุจริตรายงานทางการเงิน 

(ACFE, 2021b) ผลการสำรวจในระดับนานาชาติพบวา ประเภทการทุจริตจากการยักยอดทรัพย 

มากเปนที่หนึ่ง แตมูลคาความเสียหายนอยเมื่อเทียบกับการทุจริตจากงบการเงินที่เกิดขึ้นนอยที่สุด 

แตกลับมีมูลคาความเสียหายมากที่สุด (ACFE, 2020)  ในประเทศไทยพบวา ประเภทของการทุจริต

จากงบการเงินหรือการบัญชีเกิดขึ้นเปนอันดับ 3 (Pricewaterhouse Coopers, 2020) ของผลการ

สำรวจและมีแนวโนมการทุจริต (ฉอโกง) เพิ่มมากขึ้นจากปกอน การตรวจสอบบัญชีมีเครื่องมือ

ตรวจสอบแนวโนมการทุจริตที่นิยมใช คือ แบบจำลอง M-Score เปนการคำนวณเพื่อคัดแยกกิจการ

ที่มีแนวโนมหรือการคาดคะเนวามีการทุจริตจากการบิดเบือนรายได ซึ ่งเปนการเปรียบเทียบ

อัตราสวนทางการเงินระหวางปปจจุบันกับปกอน แบบจำลอง M-Score แบบ 8 ดัชนี เหมาะกับการ

ตรวจจับการยักยายถายเททรัพยสิน และการพิจารณาวาการบิดเบือนตัวเลขในงบการเงินเปนผลมา

จากการจัดการรายไดหรือมาจากโครงสรางอื่นดวยหรือไม (Beneish, 1999)  ผูสอบบัญชีรับอนุญาต 

(CPA) ตองทำความเขาใจธุรกิจและความเสี่ยงสืบเนื่องจากธุรกิจ และการตรวจสอบการทุจริตเปนสิ่ง

ที่ตองปฏิบัติตามมาตรฐานการสอบบัญชีที่รับรองทั่วไป แตไมใหความคาดหวังกับผูถือหุนในการ

ตรวจสอบการทุจริตไดดีเทากับผูตรวจสอบทุจริต (CFE) เนื่องจากกระบวนการตรวจสอบบัญชีไมได

ถูกออกแบบมาเพื่อตรวจจับและหรือปองกันไมใหเกิดการฉอโกง แตเปนการตรวจสอบมีเพื่อแสดง

ความเห็นตองบการเงินวางบการเงินแสดงฐานะการเงินและผลการดำเนินงานไดอยางถูกตองตามท่ี

ควรในสาระสำคัญตามมาตรฐานรายงานทางการเงินหรือไม ขั ้นตอนการตรวจสอบบัญชีมีการ

พิจารณาวางบการเงินขององคกรมีการระบุอยางเปนธรรม ไมมีความคลาดเคลื่อนของสาระสำคัญ 

และมีการควบคุมภายในที่เหมาะสมหรือไม ดังนั้นการตรวจสอบบัญชีไมมีวัตถุประสงคเพื่อตรวจจับ

และแกไขเหตุการณฉอโกง (ISACA, 2019) การปฏิบัติงานตรวจสอบบัญชีตามแมบทสำหรับงานที่ให

ความเชื่อมั่น รวมถึงขอกำหนดเกี่ยวกับความเปนอิสระในงานตรวจสอบงบการเงิน การวางแผนและ
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ปฏิบัติงานตรวจสอบโดยใชการสังเกตและสงสัยเยี่ยงผูประกอบวิชาชีพเพื่อใหความเชื่อมั่นอยาง

สมเหตุสมผลแตไมถึงที ่ส ุด เพราะไมไดใหความเชื ่อมั ่นเกี ่ยวกับเรื ่องบางเรื ่อง งานวิจัยของ  

Kusumawati & Syamsuddin (2018) พบวา ความสงสัยเยี่ยงผูประกอบวิชาชีพ (Skepticisms) 

สงผลตอคุณภาพการตรวจสอบบัญชี ซึ่งสอดคลองกับงานวิจัยของ Mubako & O'Donnell (2021) 

ที่แสดงใหเห็นวา การประเมินความเสี่ยงในการฉอโกงที่แตกตางกันระหวางแตละบัญชี ทำใหผูตรวจ

สอบบัญชีลดความสงสัยในหลักฐานที่อาจบงชี้ถึงการรายงานที่ผิดพลาดในบัญชีที่มีความเสี่ยงในการ

ฉอโกงต่ำหรือไม ผลปราฏวาการลดความสงสัยเกี่ยวกับการเปลี่ยนแปลงที่นาสงสัยในบัญชีที่มีความ

เสี่ยงในการฉอโกงต่ำจะชวยเพิ่มความแมนยำในการตรวจสอบบัญชี ซึ่งสอดคลองกับงานวิจัยของ 

Topor (2021) ที่เนนกระบวนการตรวจสอบที่รอบคอบจะชวยลดเวลา รวมถึงการใชเครื่องมือท่ี

เหมาะสมจะชวยใหผูสอบบัญชีพบขอผิดพลาดและการฉอโกงไดอยางมีประสิทธิภาพ การปฏิบัติงาน

ตรวจสอบบัญชีมีเทคนิคที่ใชในการตรวสอบที่เรียกวา เทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย 

(CAATs) มีบทบาทสำคัญในการชวยใหผู สอบบัญชีสามารถวิเคราะหขอมูลจำนวนมากไดอยาง

รวดเร็วและแมนยำ ลดเวลาในการตรวจสอบและเพิ่มความถูกตองในการตรวจสอบ การใชงาน

เทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) ในหลายอุตสาหกรรมชวยใหสามารถตรวจจบั

ขอผิดพลาดและการฉอโกงไดมีประสิทธิภาพมากขึ้น แตยังคงมีความซับซอนในการใชงานและ

ตองการความเชี่ยวชาญเฉพาะทางในการติดตั้งและใชงานซอฟตแวรตรวจสอบ การประยุกตใช

แบบจำลองในงานวิจัยฉบับหนึ่งพบวาการตรวจสอบงบการเงินดวยการใชแบบจำลองไดเลือกเทคนิค

การปอนไปขางหนา และมีการปรับคาการเรียนรูดวยวิธีการแพรยอนกลับ ซึ่งผลของการคาดคะเนมี

ความแมนยำสูงในการจัดประเภทดวยแบบจำลองมีอัตราความผิดพลาดประเภท 1 (Type I Error) 

ต่ำที ่สุด ซึ ่งบงชี ้ความสามารถที ่เหนือกวาในการจัดประเภทบริษัท (Nawaiseh et al., 2020;  

Li, 2020) โดยแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมสามารถรับขอมูลเชิงตัวเลขโดยตรงและไมตองการ

สมมติฐานเกี ่ยวกับการกระจายขอมูล ทำใหสามารถใชงานไดกับปญหาที ่หลากหลาย และ

แบบจำลองเปนเครื่องประมาณคาที่ไมตองมีแบบจำลอง (Model-Free Estimators) ทำใหสามารถ

จับผลกระทบระหวางตัวแปรไดโดยไมตองมีการกำหนดแบบจำลองลวงหนา (Lam, 2004) แตการใช

งานแบบจำลองยังไมพบผลกระทบที่ชัดเจนตอการรวบรวมหลักฐานการตรวจสอบบัญชีในระบบ

ผู  เช ี ่ยวชาญ (Expert System) (Al-Sayyed et al., 2021) และจากงานวิจ ัยบางสวนไดม ีการ

ประยุกตการคาดคะเนการทุจริตจากงบการเงินโดยใชขอมูลในงบการเงินและใชแบบจำลอง  

M-Score ในการวิเคราะหแนวโนมการทุจริต ซึ ่งในงานวิจัยของ Omar et al. (2017) พบวา 

แบบจำลองสามารถเรียนรูการวิเคราะหแนวโนมการทุจริตจากงบการเงินตามแบบจำลอง M-Score 

ได  เป นอย างด ี และได ร ับแรงเสร ิมจากงานว ิจ ัยของ Dashtbayaz & Mohammad (2015)  
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ไดนำเสนอภาพรวมของกระบวนการทำเหมืองขอมูลที่ใชในการตรวจจับการฉอโกงทางการเงินมี

ประสิทธิภาพสูง โดยเฉพาะอยางยิ่งเมื่อใชเทคนิคการทำเหมืองขอมูล (Data Mining) ผสมผสานกัน

กับแบบจำลองที่สามารถตรวจจับการทุจริตไดอยางแมนยำ การประยุกตใชแบบจำลองอยางจริงจัง

ในงานตรวจสอบบัญชีเกี ่ยวกับการตรวจสอบการทุจริตและขอผิดพลาดนั้น และมีงานวิจัยเชิง

เปรียบเทียบประสิทธิภาพระหวางแบบจำลองกับเทคนิคอื่นและการตรวจคนการทุจริตของบริษัทจด

ทะเบียนในตลาดหลักทรัพย (กฤตพงศ วัชระนุกูล และคณะ, 2563; พรรณนิภา รอดวรรณะ, 2564) 

โดยพบวาแบบจำลองสามารถลดขั้นตอนและเวลาที่ใชในการปฏิบัติงานตรวจสอบบัญชีไดอยางมี

ประสิทธิภาพ 

งานวิจัยทั้งหมดนี้ชี้ใหเห็นวา การใชแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมในการตรวจสอบ

บัญชีและการตรวจจับการทุจริตเปนแนวทางที่มีศักยภาพสูง ดวยการใชอัตราสวนทางการเงินและ

แบบจำลอง M-Score เปนตัวชี้วัดเพื่อเรียนรูรูปแบบรายการบัญชีในงบการเงินที่ใชในการตรวจจับ

ทุจริต แตยังไมพบการปรับเทียบ (Calibration) แบบจำลองและการคนหาคุณลักษณะที่สำคัญ 

(Feature Importance) ที่แบบจำลองใชในการเรียนรูเปนสำคัญ จากการทบทวนวรรณกรรมและ

วัตถุประสงคการวิจัยเพื่อสรางแบบจำลองที่มีความสามารถคาดคะเนการทุจริตจากงบการเงินผาน

แบบจำลองสำหรับงานตรวจสอบบัญชี มีตัวแปรที่ใชในการวิจัยตามตาราง 2.4 
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ตาราง 2.4  ตัวแปรทั้งหมดที่ใชในงานวิจัย 

 ตัวแปร สูตรคำนวณ ทบทวนวรรณกรรมงานวิจยั 

อัต
รา

สว
นส

ภา
พค

ลอ
ง 

อัตราสวนเงนิทุนหมุนเวียน   สินทรัพยหมุนเวยีน  . 
หนี้สินหมุนเวยีน 

(Gu et al., 2024; 
 Sapiri, 2024) 

อัตราสวนเงนิทุนหมุนเวียนตอ

สินทรัพยรวม 
เงินทุนหมุนเวียน 

สินทรัพยรวม 
(Liodorova & Voronova, 
2020) 

อัตราสวนสินทรัพยหมุนเวยีนตอ

สินทรัพยรวม 
สินทรัพยหมุนเวียน 

สินทรัพยรวม 

(Delen et al., 2013; 
 Ravisankar et al., 2011; 
 Sawaerak & 
 Thanathamathee, 2021) 

อัตราสวนกระแสเงินสด กระแสเงินสดจากการดำเนินงาน 
หนี้สินหมุนเวยีน 

(Karim & Kabia, 2021; 
 Liou, 2008) 

อัตราสวนกระแสเงินสดจากการ

ดำเนินงานตอสินทรัพยรวม 
กระแสเงินสดจากการดำเนินงาน 

สินทรัพยรวม 
(Liou, 2008) 

อัตราสวนกระแสเงินสดจากการ

จัดหาเงินตอยอดขาย 
กระแสเงินสดจากการจัดหาเงิน 

ยอดขาย 
(Ak et al., 2013) 

อัต
รา

สว
นค

วา
มส

าม
าร

ถใ
นก

าร
ทำ

กำ
ไร

 

อัตราสวนกำไรขัน้ตน กำไรขั้นตน 
ยอดขาย 

(Delen et al., 2013; 
 Lam, 2004; 
 Sun & Li, 2008) 

อัตราสวนกำไรสุทธิ กำไรสุทธ ิ
ยอดขาย 

(Hasan et al., 2020; 
Omar et al., 2017) 

อัตราสวนผลตอบแทนจาก

สินทรัพย 
   กำไรสุทธิ  . 
สินทรัพยรวม 

(Liou, 2008; Sasikala, 
2021) 

อัตราสวนการหมุนเวยีนของ

สินทรัพยรวม  
     ยอดขาย    . 
สินทรัพยรวม 

(Hashim & Zainudin, 
2016) 
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ตาราง 2.4  ตวัแปรทั้งหมดที่ใชในงานวิจัย (ตอ) 
อัต

รา
สว

นค
วา

มส
าม

าร
ถใ

นก
าร

ชำ
ระ

หน
ี้ 

อัตราสวนหนีสิ้นทีม่ีภาระ

ดอกเบี้ยรวมตอสินทรพัยรวม  
หนี้สินที่มภีาระดอกเบี้ยรวม 

สินทรัพยรวม 

(Dalnial et al., 2014; 
 Hashim & Zainudin, 
 2016) 

อัตราสวนหนีสิ้น 
  หนี้สินรวม  . 
สินทรัพยรวม (Liu et al., 2024) 

อัตราสวนหนีสิ้นระยะยาวที่มี

ภาระดอกเบี้ยตอสวนของผูถือหุน 
หนี้สินระยะยาวทีม่ีภาระดอกเบี้ย 

สวนของผูถือหุน 
(Karim & Kabia, 2021; 
 Liou, 2008) 

อัตราสวนหนีสิ้นหมุนเวียนตอ

สวนของผูถือหุน 
หนี้สินหมุนเวยีน 
สวนของผูถือหุน 

(Liou, 2008) 

แบ
บจ

ำล
อง

 M
-S

co
re

 

ดัชนลูีกหนี้ตอยอดขาย 
 

(พรรณนิภา รอดวรรณะ, 2564;  

Beneish, 1999;  

Dsouza & Habibniya, 2021) 

ดัชนอีัตราสวนกำไรขัน้ตน 
 

(พรรณนิภา รอดวรรณะ,  

 2564; Beneish, 1999; 

 Kesavan et al., 2010) 

ดัชนคีุณภาพของ

สินทรัพย 
 

(อริสรา ธานีรณานนท,  

 2563;  

 Beneish, 1999;   

 Sasikala, 2021) 

 
ตัวแปร สูตรคำนวณ 

ทบทวนวรรณกรรม

งานวิจัย 

อัต
รา

สว
นป

ระ
สิท

ธิภ
าพ

กา
รด

ำเ
นิน

งา
น อัตราสวนการหมุนเวยีนของ

ลูกหนี้การคา  
    ยอดขาย    .  
ลูกหนี้การคา 

(Delen et al., 2013; 
 Huang et al., 2012) 

อัตราสวนลูกหนี้การคาตอ

สินทรัพยรวม  
ลูกหนี้การคา 
สินทรัพยรวม (Huang et al., 2012) 

อัตราสวนสินคาคงเหลือตอ

สินทรัพยรวม 
   สินคาคงเหลือ   . 

สินทรัพยรวม 
(Ak et al., 2013; 
 Delen et al., 2013) 
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ตาราง 2.4  ตัวแปรทั้งหมดที่ใชในงานวิจัย (ตอ) 

 ตัวแปร สูตรคำนวณ 
ทบทวนวรรณกรรม

งานวิจัย 

แบ
บจ

ำล
อง

 M
-S

co
re

 (ต
อ)

 

ดัชนกีารเติบโตของ

ยอดขาย 

 

(อริสรา ธานีรณานนท,  

 2563; 

 Beneish, 1999;  

 Yang et al., 2023) 

ดัชนคีาเส่ือมราคา 
 

(พรรณนิภา รอดวรรณะ  

 2564; 

 Beneish, 1999;   

 Yang et al., 2023) 

ดัชนคีาใชจายในการ

ขายและบริหาร 

 
(Beneish, 1999;  

 Hasan et al., 2017;  

 Repousis, 2016) 

อัตราสวนเงนิทุน

หมุนเวียนคงคางตอ

สินทรัพยรวม 
 

(Beneish, 1999;  

 Hasan et al., 2017;   

 Kabwe, 2023;  

 Repousis, 2016) 

ดัชนคีวามสามารถใน

การชำระหนี ้  

(Adi et al., 2018;  

 Beneish, 1999;  

 Shakouri et al.,  

 2021;  

Suryani et al., 2023) 

การทุจรติ 
M = - 4.84 + 0.920*DSRI + 0.528*GMI +  
      0.404*AQI + 0.892*SGI + 0.115*DEPI –  
      0.172*SGAI + 4.679*TATA – 0.327*LVGI 

เพิ่มเติมในงานวิจยั 

 

งานวิจัยนี้ไดทบทวนวรรณกรรมและมีกรอบแนวคิดในงานวิจัยครั ้งนี ้ คือ ปจจัยที่จะ

นำมาใชเพื่อสรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม เพื่อการคาดคะเนการทุจริตจากงบการเงิน

สำหรับการตรวจสอบบัญชี โดยมีขอมูลที่ใชในแบบจำลองเปนตัวแปร หรือ คุณลักษณะ (Features) 

ที ่ใชในการคำนวณแบบจำลอง M-Score และอัตราสวนทางการเงิน (Financial Ratios) ไดแก  

1) อัตราสวนสภาพคลอง (Liquidity Ratios)  2) อัตราสวนประสิทธิภาพในการดำเนินงาน (Activity 

Ratios)  3) อัตราสวนโครงสรางเงินทุนและความสามารถในการชำระหนี้ (Leveraged Ratios) และ 
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4) อัตราสวนความสามารถในการทำกำไรและผลตอบแทนจากการลงทุน (Profitability Ratio)  

ไมรวมอัตราสวนทางการเงินที่ใชวิเคราะหเพื่อการลงทุน ตามที่สรุปในตาราง 2.4 เมื่อตัวแปรนำไปใช

กับโครงขายประสาทเทียมจะเรียกวา คุณลักษณะ (Features) โดยเปาหมายงานวิจัยใชกลุมตัวอยาง

เปนบริษัทจดทะเบียนในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย (ยกเวนกลุมธุรกิจการเงิน) สำหรับการ

พิจารณาความนาเชื่อถือของแบบจำลองที่ไดจากการฝกฝนดวยคุณลักษณะที่กำหนดแลว และทำ

การว ัดค าด วยความแม นยำ (Accuracy) เมทร ิกซ ความส ับสน  (Confusion matrix) และ 

ทำการปรับเทียบ (Calibration) แบบจำลองเพื่อวัดคาความเชื่อมั่นในการคาดคะเนการทุจริตจาก 

งบการเงินโดยใชแบบจำลองสำหรับการตรวจสอบบัญชี โดยกรอบแนวคิดในการวิจัยตามที่กลาว

ขางตนสามารถเขียนเปนแผนภาพไดตามภาพ 2.13 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

ภาพ 2.13  กรอบแนวความคิดการวิจัยจากการทบทวนวรรณกรรม 

การรวบรวมขอมูลงบการเงิน 

สินทรัพย   หนี้สิน   ทุน  

รายได  คาใชจาย   

กระแสเงินสด 

การคำนวณคาของแบบจำลอง M-Score 

8 ดัชนี 

1. DSRI    2. GMI     3. AQI      4. SGI       

5. DEPI    6. SGAI    7. TATA    8. LVGI 

การคำนวณอัตราสวนทางการเงิน 

1.  อัตราสวนสภาพคลอง 

2.  อัตราสวนความสามารถในการทำกำไร 

3.  อัตราสวนประสิทธิภาพในการดำเนินงาน 

4.  อัตราสวนความสามารถในการชำระหนี้ 

ความแมนยำของ ANNs ใน

การคาดคะเนการทุจรติจาก

งบการเงิน (H0) 



บทที่ 3 

วิธีดำเนินการ 
บทที่ 3  วิธีดำเนินการ 

งานวิจัยนี้มีวิธีดำเนินการเกี่ยวกับการรวบรวมขอมูล วิเคราะหขอมูล การสรางแบบจำลอง

โครงขายประสาทเทียม การวัดประสิทธิภาพและการประเมินแบบจำลอง และการคนหาคุณลักษณะ

ที่สำคัญของขอมูล ดังนี้ 

 

3.1  วิธีการเก็บรวบรวมขอมูล 

รวบรวมขอมูลจากงบการเงินของบริษัทจดทะเบียนในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย 

(ตลท.) ตามแบบฟอรมการเก็บรวมรวมขอมูลหลัง 6 รอบระยะเวลาบัญชีของแตละบริษัท (การเก็บ

ขอมูลดิบ 7 รอบระยะเวลาบัญชี) 

สำหรับบริษัทจดทะเบียนในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทยที่เพิ่มเขามาใหมระหวางป 

พ.ศ. 2560 ถึง พ.ศ. 2565 นั้น ทำการเก็บรวบรวมขอมูลยอนหลังเทาที่มีขอมูลเผยแพรสาธารณะ 

หลังผานการประชุมผูถือหุนสามัญประจำป งบการเงินสำหรับรอบระยะเวลาบัญชีสิ้นสุดในวันท่ี  

31 ธันวาคม 2565 โดยเริ่มเก็บขอมูลไดในชวงเดือนเมษายนของป พ.ศ. 2566 เปนตนไป และ 

ในกรณีที ่เปนบริษัทจดทะเบียนที ่ถ ูกถอนชื ่อออกจากทะเบียนสมาชิกของตลาดหลักทรัพย 

แหงประเทศไทยระหวางป มีการเก็บขอมูลเพียงเทาที่เผยแพรสาธารณะ เนื่องจากบริษัทที่ถูกถอนชื่อ

ออกจากการเปนบริษัทจดทะเบียนอาจไมนำสงขอมูลงบการเงินใหหนวยงานกำกับเพื่อเผยแพร  

ทั้งสองกรณีไมมีการเก็บขอมูลนอกชวงเวลาที่ขอบเขตการวิจัยกำหนด 

เทคนิคการรวบรวมขอมูลใชเปนรูปแบบฟอรมอิเล็กทรอนิกสที่จัดทำขึ้นเพื่อลดความ

ผิดพลาดจากการกรอกขอมูลซ้ำซอน เมื่อขอมูลไดรับการรวบรวมและตรวจสอบความถูกตองแลว  

ขอมูลสามารถนำไปเตรียมความพรอมสำหรับการวิเคราะหและสรางเปนเหมืองขอมูล (Data 

Mining) 

 

3.2  ประชากรและกลุมตัวอยาง 

ประชากรในงานวิจัยเปนชุดขอมูลที ่เก็บรวบรวมจากขอมูลในงบการเงินของบริษัท 

จดทะเบียนและการเก็บตัวอยางจากประชากร ตามรายละเอียดดังนี้ 
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3.2.1  ประชากรในการวิจัย  

ขอมูลจากงบการเงินที ่แสดงไวในรายงานประจำป (Annual Report) ของบริษัท 

จดทะเบียนที่เผยแพรตอสาธารณะชน และคงสถานะเปนบริษัทจดทะเบียน ณ วันที่ 31 สิงหาคม 

2565 ทั้งนี้ไมรวมกลุมอุตสาหกรรมบริการการเงิน ทรัสต และกองทุนรวม มีทั้งสิ้น 547 บริษัท  

มีประชากรสำหรับงานวิจัย 3,282 ชุดขอมูล รายละเอียดดังนี้ 

บริษัทจดทะเบียน (ไมรวมกองทุนรวมและทรัสต)  

(ณ 31 สิงหาคม 2565) 618   บริษัท 

หัก บริษัทจดทะเบียนกลุมธรุกิจการเงิน       71   บริษัท 

รวม      547   บริษัท 

คูณ  จำนวนชุดขอมูลที่เก็บตอบริษัทจดทะเบียน          6      ชุด 

ประชากรที่เปนชุดขอมูลรวมทั้งสิ้น   3,282 ชุด 

3.2.2  กลุมตัวอยาง 

งานวิจัยนี้กำหนดขนาดตัวอยางใหมีความยืดหยุนในการดำเนินงานวิจัยและรองรับ

ปญหาที่อาจเกิดขึ้นในระหวางการเก็บขอมูล จึงกำหนดตัวอยางไมนอยกวารอยละ 50 ของประชากร

ทั ้งหมด ซึ ่งสอดคลองกับหลักการความเที ่ยงตรง (Precision Principles) ที่เนนการเก็บขอมูล 

ในอัตราที ่ส ูง เพื ่อใหแนใจวาขอมูลมีความครบถวนและสามารถตรวจสอบความถูกตองได  

(Chen et al., 2012) และเปนการเพิ ่มความแมนยำและระดับความนาเชื ่อถือของผลลัพธที ่ได  

(Taherdoost, 2016; Etikan & Bala, 2017)  

 

3.3  เครื่องมือที่ใชในการวิจัย 

งานวิจัยนี้มีเครื่องมือในการรวบรวมขอมูล เครื่องมือในการวิเคราะหขอมูล และเครื่องมือ

ในการสรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม รายละเอียดดังน้ี 

3.3.1  เครื่องมือในการรวบรวมขอมูล 

การรวบรวมขอมูลในงานวิจัยนี้ไดดำเนินการผานการใชแบบฟอรมอิเล็กทรอนิกสดวย 

กูเกิลฟอรม (Google Forms) เพื่อจัดเก็บขอมูลจากงบการเงินของบริษัทจดทะเบียน ขอมูลที่ไดจาก

แบบฟอรมนี ้สามารถสงออกเปนไฟลตารางงาน (Spreadsheet) ทำใหการวิเคราะหและการ

ประมวลผลขอมูลสามารถทำไดสะดวก โดยขอมูลที่เก็บรวบรวมผานกูเกิลฟอรม แบงออกเปน  

3  ตอน ได แก  ตอนที ่  1 ขอม ูลทั ่วไป ค ือ 1.1) ช ื ่อก ิจการ  1.2) อ ักษรยอ  1.3) ประเภท 

ของอุตสาหกรรม  1.4) ประเภทยอยธุรกิจ  1.5) รอบระยะเวลาบัญชี  ตอนที่ 2 ขอมูลเกี่ยวกับ

อัตราสวนทางการเงิน คือ 2.1) อัตราสวนสภาพคลอง  2.2) อัตราสวนความสามารถในการทำกำไร  
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2.3) อัตราสวนประสิทธิภาพในการดำเนินงาน และ 2.4) อัตราสวนความสามารถในการชำระหน้ี  

ตอนที่ 3 ขอมูลในงบการเงิน คือ 3.1) ขอมูลในงบแสดงฐานะการเงิน ไดแก ขอมูลเกี่ยวกับสินทรัพย 

หนี้สิน และสวนของผูถือหุน  3.2) ขอมูลในงบกำไรขาดทุนเบ็ดเสร็จ ไดแก รายได คาใชจาย และ

รายการกำไรหรือขาดทุนเบ็ดเสร็จอื่น และ 3.3) ขอมูลในงบกระแสเงินสด ไดแก กระแสเงินสดจาก

การดำเนินงาน  กระแสเงินสดจากการลงทุน และกระแสเงินสดจากการจัดหาเงิน  

3.3.2  เครื่องมือในการเตรียมขอมูล 

ขอมูลที่รวบรวมไดนำมาวิเคราะหและทำความสะดอาดขอมูลใหมีความสมบูรณและ

เปนตัวแทนที่ดีในการใชฝกฝนแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม โดยใชโปรแกรมตารางงาน 

(Spreadsheet) เพื่อจัดการขอมูลเกี่ยวกับคาวาง คาสูญหาย ขอมูลซ้ำ ชนิดของขอมูล เมื่อขอมูล

พรอมแลวทำการคำนวณคา M-Score และทำปายกำกับขอมูลที่ไมมีการทุจริต (0) และขอมูลมีการ

ทุจริต (1)  จากนั้น ทำการวิเคราะหขอมูลขั้นพื้นฐาน เชน จำนวนชุดขอมูลแยกตามกลุมธุรกิจ 

คาเฉลี ่ย คาสวนเบี ่ยงเบนมาตรฐาน คาสัมประสิทธิความแปรปรวน คาความเบ คาความโดง  

คาเปอรเซ็นตไทล คาเฉลี่ยระหวางกลุม และคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ 

3.3.3  เครื่องมือในการสรางและประเมินประสิทธิภาพแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม 

งานวิจัยนี ้สรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมดวยโปรแกรมภาษาไพทอน 

(Python) บนกูเกิลโคแลบ (Google CoLab) ทำงานบนจูปเตอรโนตบุก (Jupyter Notebook) โดย

ใชงานกูเกิลโคแลบผานเว็บเบราวเซอร และสามารถใชหนวยประมวลผลเทนเซอร (Tensor 

Processing Unit: TPU) ที่มีประสิทธิภาพในการสรางแบบจำลอง (Artificial Neural Networks: 

ANNs) ไดอยางรวดเร็วและมีประสิทธิภาพสูง การเขาถึงทรัพยากรการคำนวณของกูเกิลโคแลบไมมี

คาใชจายและสามารถประมวลผลและฝกฝนแบบจำลองที่มีความซับซอนและขนาดใหญไดอยาง

รวดเร็ว การใชงานที่งายและทำงานแบบทันที (Real Time) โดยไมตองติดตั้งซอฟตแวรหรือตั้งคา

เพิ่มเติม การรองรับไลบรารี เชน TensorFlow, Keras, PyTorch และ Scikit-learn รวมถึงรองรับ

การปรับแตงและการขยายแบบจำลองตามความตองการ สำหรับการจัดการขอมูลและการคำนวณ

ขนาดใหญเปนไปอยางราบรื่นดวยกูเกิลคลาวด (Google Cloud)  

 

3.4  วิธีการวิเคราะหขอมูล 

งานวิจัยนี ้มีการการเตรียมขอมูล การวิเคราะหขอมูล การคัดเลือกตัวแปร การสราง

แบบจำลอง การประมวลผลขอมูล การประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลอง การประเมินผล

แบบจำลอง และการวิเคราะหคุณลักษณะสำคัญของตัวแปร มีรายละเอียดดังนี้ 
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3.4.1  การเตรียมขอมูล 

เมื่อรวบรวมขอมูลจากแบบสอบถามเรียบรอยแลว นำขอมูลเขาฐานขอมูลและทำการ

เตรียมขอมูลเพื่อทำการวิเคราะห ดังน้ี 

3.4.1.1  การรวบรวมขอมูล  

งานวิจัยนี้เริ่มรวบรวมขอมูล (Data Collection) จากงบการเงินของบริษัทจด

ทะเบียน การรวบรวมขอมูลที่มีจำนวนมากชวยเพิ่มความแมนยำและความนาเชื่อถือของผลลัพธที่มี

ความแมนยำสูงขึ้น ลดความคลาดเคลื่อนจากการสุมตัวอยาง (Creswell & Creswell, 2023) และ

เพิ่มความนาเชื่อถือในการสรุปผลลัพธ (Clark et al., 2016; Taherdoost, 2016) เพราะขอมูลท่ี

ครอบคลุมและหลากหลาย ทำใหสามารถวิเคราะหแนวโนมและลักษณะของประชากรไดอยาง

ละเอียด (Fowler & Floyd, 2014) โดยเครื่องมือหลักในการเก็บรวบรวมขอมูลไวในฐานขอมูลผาน 

กูเกิลฟอรม (Google Form) ระหวางการจัดเก็บขอมูลมีการสุมตรวจขอมูลเปนระยะเพื่อปองกัน

ปญหาในการจัดเก็บ เมื่อไดขอมูลครบถวนจึงสงไฟลออกในรูปแบบไฟลตารางงาน (Spreadsheet) 

ที่มีความสามารถทำงานกับขอมูลที่จัดเก็บเปนตารางไดดีและสามารถตรวจสอบขอมูลและวิเคราะห

หาขอมูลเบื้องตนเพื่อการทบทวนความสมบูรณของขอมูล เมื่อขอมูลครบถวนแลวจึงทำความสะอาด

ขอมูลตอไป  

3.4.1.2  การทำความสะอาดขอมูล  

งานวิจัยนี้ใชการทำความสะอาดขอมูล (Data Cleaning) ดวยการตรวจสอบ

และจัดการกับชุดขอมูลที่มีคานอกเกณฑ (Outlier Data) เพื่อนำขอมูลนอกเกณฑออกจากขอมูล 

ที่นำไปใชในการสรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม ทำใหเกิดกระบวนการเรียนรูที ่ดีและ 

มีความแมนยำและนาเชื่อถือ การพิจารณาคาพิสัยระหวางควอไทล (Interquartile Range: IQR) 

เปนการวัดการกระจายของขอมูลที่เกิดจากความแตกตางของคาที่อยูระหวางควอไทลที่ 3 (Q3)  

และคลอไทลที ่ 1 (Q1) โดยครอบคลุมคารอยละ 50 (กึ ่งกลางของขอมูล) คือ IQR = Q3 - Q1 

สำหรับงานวิจัยนี้กำหนดคานอกเกณฑที่ 4.5 (คาทั่วไปกำหนด 1.5) สามารถคำนวณคานอกเกณฑ

ขอบเขตลาง (Lower Bound) ไดจาก Q1 – 4.5*IQR  และขอบเขตบน (Upper Bound) ไดจาก 

Q3 + 4.5*IQR   การปรับเกณฑคานอกเกณฑ (Outlier) ที่สูงกวา 1.5 (คาทั่วไป) มีการสนับสนุน

จากงานของ Hodge & Austin (2004) ระบุวา การตรวจจับและจัดการกับคานอกเกณฑ สามารถ

ปรับใหเหมาะสมกับลักษณะของขอมูลและบริบทของขอมูลที่แตกตางกันนั้นเปนสิ่งสำคัญ การใช

เกณฑที ่เขมงวดเกินไปอาจทำใหขอมูลสำคัญถูกตัดออกไป สวนงานของ Zimek et al. (2012) 

อธิบายถึงการใชเกณฑที่ยืดหยุนมากขึ้นในบางกรณี เชน การขยายขอบเขต IQR สามารถชวยให

ขอมูลที่เปนประโยชนไมถูกมองขาม และสามารถนำมาใชในการวิเคราะหไดอยางมีประสิทธิภาพ 
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และงานของ Aggarwal (2016) แนะนำวาการจัดการกับคานอกเกณฑ (Outlier) ควรพิจารณา

ลักษณะเฉพาะของชุดขอมูลและการใชงาน เพื่อใหผลการวิเคราะหมีความแมนยำและนาเชื่อถือ 

เพ่ือใหเกิดความยืดหยุนและเหมาะสม 

3.4.2  การวิเคราะหขอมูล 

บทบาทสำคัญของการวิเคราะหสถิติเชิงพรรณนา คือ การเปดเผยคุณลักษณะหลักของ

ขอมูลที่ไดรวบรวมมา ชวยใหเขาใจถึงลักษณะการกระจายของขอมูลอยางลึกซึ้ง รวมถึงการสรุป

คาสถิติที่สำคัญ เชน คาเฉลี่ย คาความเบ คาความโดง เปอรเซ็นตไทล และการวิเคราะหคาเฉลี่ย

ภายในกลุม ดังนี้ 

3.4.2.1  สถิติเชงิพรรณนา (Descriptive Statistics) 

งานวิจัยนี้ใชการวิเคราะหคาเฉลี่ย สวนเบ่ียงเบนมาตรฐาน คาสัมประสิทธิ์การ

แปรผัน คาความเบ คาความโดง คาควอรไทล และคาเฉลี่ยกลุม เพื่อบอกคุณลักษณะของขอมูล  

มีรายละเอียดังนี้ 

3.4.2.1.1  คาเฉลี่ย 

คาเฉลี่ย (Mean: 𝑋𝑋�) เปนคาพื้นฐานในการวิเคราะหทางสถิติ ชวย

ใหเขาใจแนวโนมของขอมูลไดง ายและเปนจุดเริ ่มตนในการวิเคราะหขอมูลเชิงลึกเพิ ่มเติม  

โดยคาเฉลี ่ย (�̅�𝑥) หรือคากลางที ่ใชในการวิเคราะหขอมูลทางสถิติที ่เปนตัวแทนของชุดขอมูล  

ทำใหสามารถเขาใจแนวโนมของขอมูลไดรวดเร็ว สามารถคำนวณไดดังนี้ 

สูตรในการคำนวณ 

𝑥𝑥𝚤𝚤� = 
∑ 𝑥𝑥𝑖𝑖𝑛𝑛
𝑖𝑖=1
𝑛𝑛

 …………………………………………..……… (3.1) 

โดยที่ 

�̅�𝑥𝑖𝑖  คือ คาเฉลี่ยของขอมูล 

𝑥𝑥𝑖𝑖  คือ คาของขอมูลตัวที่ 𝑖𝑖 

𝑛𝑛  คือ จำนวนขอมูลทั้งหมด 

คาเฉลี่ยมีความสำคัญในการสรางแบบจำลองโครงขายประสาท

เทียม เพราะใชในการปรับขอมูลใหอยู ในชวงมาตรฐาน เพื ่อใหการเรียนรู ของแบบจำลองมี

ประสิทธิภาพมากขึ้น 
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3.4.2.1.2  สวนเบ่ียงเบนมาตรฐาน 

สวนเบี ่ยงเบนมาตรฐาน (Standard Deviation: SD) เปนการ 

วัดความกระจายของขอมูล โดยแสดงใหเห็นวาคาที่อยูในชุดขอมูลนั้นมีการแปรผันมากนอยเพียงใด

เมื่อเทียบกับคาเฉลี่ย (Mean) ของขอมูลชุดทั้งชุด สามารถคำนวณไดดังนี้  

สูตรในการคำนวณ 

𝑆𝑆𝑆𝑆 = �∑ (𝑥𝑥𝑖𝑖−�̅�𝑥)2𝑛𝑛
𝑖𝑖=1
𝑛𝑛−1

  …………………….…………. (3.2) 

โดยที่ 

𝑆𝑆𝑆𝑆 คือ สวนเบ่ียงเบนมาตรฐาน 

𝑥𝑥𝑖𝑖  คือ คาของขอมูลตัวที่ 𝑖𝑖 

�̅�𝑥  คือ คาเฉลี่ยของขอมูล 

𝑛𝑛  คือ จำนวนขอมูลในชุดขอมูล 

หากคาสวนเบี ่ยงเบนมาตรฐาน (SD) มีคาสูง หมายความวา  

มีการกระจายของขอมูลในตัวแปรนั ้นมาก และถาคาสวนเบี ่ยงเบนมาตรฐาน (SD) มีคาต่ำ 

หมายความวา มีการกระจายของขอมูลนอยหรือมีคาที่ใกลเคียงกับคาเฉลี่ย ทำใหเขาใจถึงความไม

แนนอนหรือความแปรปรวนของขอมูล ซึ่งเปนประโยชนอยางยิ่งในการวิเคราะหขอมูลและการ

ตัดสินใจในการเลือกขอมูลไปใช 

3.4.2.1.3  คาสัมประสิทธิ์การแปรผัน 

คาส ัมประส ิทธ ิ ์การแปรผัน (Coefficient of Variation: CV)  

ใชวัดความแปรปรวนของขอมูลเชิงสัมพันธโดยเปรียบเทียบกับคาเฉลี่ย สามารถคำนวณไดดังนี้ 

สูตรในการคำนวณ 

𝐶𝐶𝐶𝐶 = 
𝑆𝑆𝑆𝑆
�̅�𝑥

X 100 ……………………………………………. (3.3) 

โดยที่ 

𝐶𝐶𝐶𝐶  คือ คาสัมประสิทธิ์การแปรผัน 

𝑆𝑆𝑆𝑆  คือ สวนเบ่ียงเบนมาตรฐาน 

�̅�𝑥  คือ คาเฉลี่ย 

คาสัมประสิทธิ์แปรผัน (CV) ใหความเขาใจการกระจายของขนาด

ของคาเฉลี่ย สามารถนำคาสัมประสิทธิ์การแปรผัน (CV) มาใชในการเปรียบเทียบความแปรผันของ
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ขอมูลระหวางแตละชุดที่มีคาเฉลี่ยแตกตางกันได เพื่อใชตัดสินใจในการปรับสมดุลของขอมูลหรือไม 

เพ่ือใหแบบจำลองเรียนรูไดอยางมีประสิทธิภาพ 

3.4.2.1.4  คาความเบ 

คาความเบ (Skewness) เปนการวัดความไมสมมาตรของการ

กระจายของขอมูล ชวยใหทราบวาขอมูลมีลักษณะการกระจายไปทางดานใดดานหนึ่งมากกวากัน 

โดยเฉพาะการกระจายที่สมมาตร (Normal Distribution) เปนสิ่งที่นักวิจัยตองการ สามารถคำนวณ

ไดดังนี้ 

สูตรในการคำนวณ (Hatem et al. 2022) 

𝑆𝑆𝑆𝑆𝑆𝑆𝑤𝑤𝑛𝑛𝑆𝑆𝑆𝑆𝑆𝑆 = 
𝑛𝑛

(𝑛𝑛−1)(𝑛𝑛−2)
∑ �𝑥𝑥𝑖𝑖−�̅�𝑥

𝑆𝑆𝑆𝑆
�
3𝑛𝑛

𝑖𝑖=1 … (3.4) 

โดยที่  

𝑛𝑛  คือ จำนวนขอมูลทั้งหมด 

𝑥𝑥𝑖𝑖  คือ คาของขอมูลตัวที่ 𝑖𝑖 
�̅�𝑥  คือ คาเฉลี่ยของขอมูลทั้งหมด 

SD คือ สวนเบ่ียงเบนมาตรฐานของขอมูลทั้งหมด  

ความเบเปนตัวชี้วัดที่บอกถึงความสมมาตรของการกระจายขอมูล 

(คาสมมาตรอยู ที ่ 0) ซึ ่งคาความเบมี 2 ทิศทาง คือ ดานซาย (ดานลบ) มีคาที ่ต่ำกวา 0 มีอยู 

จำนวนมาก ในทางกลับกัน ดานขวามือ (ดานบวก) มีคาที่มากกวา 0 มีอยูเปนจำนวนมาก การท่ี

ทราบคาความเบของขอมูลชวยในการปรับปรุงประสิทธิภาพของแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม 

เนื่องจากขอมูลที่มีความเบสูงอาจทำใหการเรียนรูของแบบจำลองมีความไมเสถียร การแปลงขอมูล

เพ่ือลดความเบของขอมูลนั้นชวยใหแบบจำลองเรียนรูไดดีขึ้น 

3.4.2.1.5  คาความโดง  

คาความโดง (Kurtosis) ใชวัดลักษณะการกระจายของขอมูลท่ี

เกี ่ยวของกับความสูงของปลายหาง (Tails) ของการแจกแจง (Distribution) และความแหลม  

คาความโดงชวยใหเขาใจการแจกแจงขอมูลเมื ่อเปรียบเทียบกับการแจกแจงปกติ (Normal 

Distribution) สามารถคำนวณไดดังนี้  

สูตรในการคำนวณ (Hatem et al. 2022) 

…….………….(3.5) 
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โดยที่  

𝑛𝑛  คือ จำนวนขอมูล 

𝑥𝑥𝑖𝑖  คือ คาของขอมูลตัวที่ 𝑖𝑖 

�̅�𝑥  คือ คาเฉลี่ยของขอมูล 

𝑆𝑆  คือ สวนเบ่ียงเบนมาตรฐานของขอมูล 

ความโดงเปนตัวชี้วัดที่สะทอนถึงการกระจายแบบปกติ (Normal 

Distribution) โดยคาการกระจายปกติของความโดงมีคาเทากับ 3 หากคาเกินกวา 3 ไปมากเทาใด 

ก็ยิ่งแสดงใหเห็นถึงคาความผิดปกติที่หางออกจากคาเฉลี่ยไปมาก ในทางกลับกัน ความโดงมีคานอย

กวา 3 แสดงวามีการกระจายตัวแบน การที ่ทราบคาความโดงของขอมูลชวยในการปรับปรุง

ประสิทธิภาพของแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม เน่ืองจากขอมูลที่มีคาความโดงสูงอาจทำใหการ

เรียนรูของแบบจำลองมีความไมเสถียร 

3.4.2.1.6  คาเปอรเซ็นไทล  

การใชเปอรเซ็นไทล (Percentile) เปนเครื่องมือที่สำคัญในการ

วิเคราะหคุณสมบัติของขอมูล โดยเฉพาะการศึกษาการกระจายของขอมูลโดยแบงขอมูลออกเปน 

100 สวนเทากัน เชน คาเปอรเซ็นไทลที่ระดับ 25th (รอยละ 25)  คาเปอรเซ็นไทลที่ระดับ 50th (คาที่

รอยละ 50) และคาเปอรเซ็นไทลที่ระดับ 75th  (รอยละ 75) ทำใหเขาใจการกระจายขอมูลอยาง

ละเอียด และความสัมพันธของขอมูลตามการแบงคาขอมูลที ่เปนกลาง (Mean) หรือมัธยฐาน 

(Median) ที่เปอรเซ็นไทล 50th เปนตัวแทนจุดกึ่งกลางของชุดขอมูล การวิเคราะหขอมูลดวยคา

เปอรเซ็นไทลนี้สามารถประเมินคุณภาพและความนาเชื่อถือของขอมูลที่ใชในการฝกฝนแบบจำลอง

ทางสถิติได (Khemlani & Trafton, 2014) คาที่ตำแหนงเปอรเซ็นไทลสามารถคำนวณไดดังนี้ 

สูตรการคำนวณ 

𝑃𝑃𝑘𝑘 =  
𝑘𝑘(𝑛𝑛+1)
100

 …………………………………….………. (3.6) 

โดยที่ 

𝑆𝑆  คือ เปอรเซ็นไทลที่ตองการ (เชน 25, 50, 75) 

𝑛𝑛  คือ จำนวนขอมูลทั้งหมดในชุดขอมูล 

ในการคำนวณเปอรเซ็นไทล จำเปนตองจัดเรียงขอมูลจากนอยไป

หามากกอน จากนั ้นคำนวณตำแหนง 𝑃𝑃𝑘𝑘 ตามสูตร เมื ่อไดตำแหนง 𝑃𝑃𝑘𝑘 ที ่ไมเปนจำนวนเต็ม  

คาที่ตำแหนงนั้นตองอนุมานคา (Interpolation) ระหวางคาที่ใกลที่สุดสองคาที่ตำแหนงที่คำนวณได 
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การใชเปอรเซ็นไทลในการวิเคราะหขอมูลสำหรับแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมชวยใหสามารถ

ระบุและจัดการกับขอมูลที่อยูคานอกเกณฑ (Outlier) หรือคาผิดปกติไดดีขึ้น การรูคาเปอรเซ็นไทล

ทำใหสามารถปรับสมดุลขอมูลกอนนำขอมูลใชสรางแบบจำลองในการเรียนรูใหมีประสิทธิภาพยิ่งขึ้น 

3.4.2.1.7  คาเฉลี่ยเชิงกลุม  

คาเฉลี่ยกลุม (Group Mean) ใชคำนวณคาเฉลี่ยของขอมูลใน แต

ละกลุมที่แบงออกจากขอมูลทั้งหมด เพ่ือทำความเขาใจแนวโนมของขอมูลภายในแตละกลุม สามารถ

ประยุกตใชไดกับการเปรียบเทียบผลลัพธระหวางกลุม การวิเคราะหความแตกตางระหวางกลุม และ

การตัดสินใจที่มีขอมูลสนับสนุน สามารถคำนวณไดดังนี้ 

สูตรการคำนวณ 

𝑋𝑋�𝑖𝑖 = 
∑ 𝑥𝑥𝑖𝑖𝑖𝑖
𝑛𝑛𝑖𝑖
𝑖𝑖=1

𝑛𝑛𝑖𝑖
  ……………………………….….……….… (3.7) 

โดยที่  

�̅�𝑥𝑖𝑖  คือ คาเฉลี่ยของกลุมที่ 𝑖𝑖 

�̅�𝑥𝑖𝑖𝑖𝑖  คือ คาเฉลี่ยของกลุมที่ 𝑖𝑖 และตำแหนงที่ 𝑖𝑖 

𝑛𝑛𝑖𝑖  คือ จำนวนขอมูลในกลุมที ่𝑖𝑖 

การใชคาเฉลี่ยกลุมในการวิเคราะหขอมูลสำหรับแบบจำลองทำให

เขาใจขอมูลในแตละกลุมจนสามารถระบุและจัดการกับขอมูลที่เปนคานอกเกณฑหรือคาผิดปกติใน

แตละกลุมไดดีขึ้น การรูคาเฉลี่ยกลุมชวยใหการเตรียมขอมูลสำหรับการฝกแบบจำลองมีความสมดุล

และสม่ำเสมอมากขึ้น 

การใชสถิติเชิงพรรณนาในการวิเคราะหขอมูลสำหรับแบบจำลอง ชวยให

สามารถทำความเขาใจและจัดการกับขอมูลไดดียิ่งขึ้น คาเฉลี่ย และสวนเบี่ยงเบนมาตรฐาน ชวยใน

การทำความเขาใจการกระจายและแนวโนมของขอมูล คาสัมประสิทธิ์การแปรผัน ชวยใหสามารถ

เปรียบเทียบความแปรผันระหวางชุดขอมูล คาความเบ และคาความโดง ชวยในการตรวจสอบ

ลักษณะการกระจายของขอมูลวามีความเบหรือต่ำกวา หรือมีลักษณะการกระจายที่ไมเปนปกติ การ

ใชคาเปอรเซ็นไทล ชวยในการแบงขอมูลและตรวจสอบความสม่ำเสมอของขอมูลในแตละชวง และ

การใชคาเฉลี่ยกลุม ชวยในการเปรียบเทียบและวิเคราะหขอมูลในแตละกลุม การวิเคราะหและทำ

ความเขาใจขอมูลเบื้องตนดวยสถิติเชิงพรรณนาเหลานี้ ชวยใหการเตรียมขอมูลสำหรับการสราง

แบบจำลองมีความถูกตองและเหมาะสมมากขึ้น สามารถเรียนรูและทำนายผลไดอยางมีประสิทธิภาพ

และแมนยำมากยิ่งขึ้น 
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3.4.2.2  สถิติเชงิอนุมาน 

สถิต ิ เช ิงอนุมาน (Inferential Statistics) ใช ในการสร ุปผลและทำการ

คาดคะเนขอมูลจากตัวอยาง (Sample) ไปยังประชากร (Population) ทั้งหมด โดยใชวิธีการและ

เครื่องมือทางสถิติเพื่อทำการสรุปเกี่ยวกับลักษณะหรือพฤติกรรมของประชากรบนพื้นฐานของขอมูล

ที่ไดจากตัวอยาง เชน การวิเคราะหความสัมพันธ และการแจกแจงความนาจะเปน (Probability 

Distributions) ดังรายละเอียดตอไปนี้ 

การวิเคราะหความสัมพันธดวยคาสัมประสิทธิ ์สหสัมพันธ (Correlation 

Coefficient) ใชวัดความแข็งแกรงและทิศทางของความสัมพันธเชิงเสนระหวางตัวแปรสองตัว การ

คำนวณคาสัมประสิทธิ ์สหสัมพันธที ่ใชกันทั ่วไป คือ การใชสัมประสิทธิ ์สหสัมพันธเพียรสัน 

(Pearson's Correlation Coefficient) สามารถคำนวณไดดังนี้ 

สูตรการคำนวณ 

𝑟𝑟 = 
𝑛𝑛(∑𝑥𝑥𝑥𝑥)−(∑𝑥𝑥)(∑𝑥𝑥)

�[𝑛𝑛∑𝑥𝑥2−(∑𝑥𝑥)2][𝑛𝑛∑𝑥𝑥2−(∑𝑥𝑥)2]
 ……………..…….. (3.8) 

โดยที่ 

𝑛𝑛  คือ จำนวนคูขอมูล 

∑𝑥𝑥𝑥𝑥  คือ ผลรวมของผลคูณระหวางขอมูล 𝑥𝑥 และ 𝑥𝑥 

∑𝑥𝑥  คือ ผลรวมของขอมูล 𝑥𝑥 

∑𝑥𝑥  คือ ผลรวมของขอมูล 𝑥𝑥 

∑𝑥𝑥2  คือ ผลรวมของกำลังสองของขอมูล 𝑥𝑥  

∑𝑥𝑥2  คือ ผลรวมของกำลังสองของขอมูล 𝑥𝑥  

คาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธของตัวแปรชี้วัดความเขมขนของความสัมพันธ

ระหวางตัวแปรสองตัว ซึ ่งบอกทิศทางและระดับความแข็งแกรงวาคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธท่ี

คำนวณไดเขาใกล 1 (มีความสัมพันธในทิศทางเดียวกัน) หรือ -1 (มีความสัมพันธในทิศทางตรงกัน

ขาม) (Jamaledin et al., 2014) สวนคาที่เขาใกล 0 บงบอกถึงความสัมพันธเชิงเสนที่ออนหรือไมมี

ความสัมพันธ ดังนั้น การใชคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ (Correlation Coefficient) ในการวิเคราะห

ขอมูลสำหรับแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมชวยใหสามารถระบุความสัมพันธระหวางตัวแปรใน

ชุดขอมูล ทำใหการเลือกตัวแปรที่มีความสัมพันธสูงกับตัวแปรเปาหมาย เพื่อนำมาใชในการฝก

แบบจำลองใหสามารถเรียนรูและทำนายไดอยางมีประสิทธิภาพ และชวยในการตรวจสอบปญหา

ความสัมพันธเชิงเสนพหุ (Multicollinearity) ทำใหการทำนายผลมีความแมนยำและนาเชื่อถือขึ้น 



78 

  

3.4.3  การคัดเลือกตัวแปร 

งานวิจัยนี ้มีการกำหนดตัวแปร การลดจำนวนตัวแปร และการกำหนดเกณฑใน 

การคัดเลือกตัวแปรไวตามรายละเอียดตอไปนี้ 

3.4.3.1  ตัวแปรที่ใชในการวิจัย 

งานวิจัยครั้งนี้มีตัวแปรทั้งสิ้น 26 ตัวแปร แบงเปนตัวแปรตน 25 ตัวแปร และ

ตัวแปรตาม 1 ตัวแปร (Label) ตัวแปรทั้งหมดถูกเรียกวา คุณลักษณะ (Features) เมื่อเขาสูการ

สรางแบบจำลอง โดยคุณลักษณะทั้งหมดมีตามตาราง 3.1 

 

ตาราง 3.1  ตัวแปรในงานวิจัย 26 ตัวแปร 

No. Variance (Feature) name / ชื่อตัวแปร (คุณลักษณะ) Abbrev. 

1 Current Ratio 
อัตราสวนเงนิทุนหมุนเวียน 

CR 

2 Working Capital to Total Assets 
อัตราสวนเงนิทุนหมุนเวียนตอสินทรพัยรวม 

WC_TA 

3 Current Assets to Total Assets 
อัตราสวนสินทรัพยหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม 

CA_TA 

4 Cash Flow Ratio 
อัตราสวนกระแสเงินสด 

CFR 

5 Cash Flow from Operation to Total Assets 
อัตราสวนกระแสเงินสดจากการดำเนินงานตอสินทรัพยรวม 

CFO_TA 

6 Cash Flow from Financing to Sales 
อัตราสวนกระแสเงินสดจากการจัดหาเงนิตอยอดขาย 

CFF_S 

7 Gross Profit Margin 
อัตราสวนกำไรขั้นตน 

GPM 

8 Net Income Margin 
อัตราสวนกำไรสุทธิ 

NIM 

9 Return on Assets 
อัตราสวนผลตอบแทนจากสินทรัพย 

ROA 

10 Total Assets Turnover 
อัตราสวนการหมุนเวียนของสินทรัพยรวม 

ATR 

11 Accounts Receivable Turnover 
อัตราสวนการหมุนเวียนของลูกหนี้การคา 

ART 
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ตาราง 3.1  ตัวแปรในงานวิจัย 26 ตัวแปร (ตอ) 

No. Variance (Feature) name / ชื่อตัวแปร (คุณลักษณะ) Abbrev. 

12 Accounts Receivable to Total Assets 
อัตราสวนลูกหนี้การคาตอสินทรัพยรวม 

AR_TA 

13 Inventory to Total Assets 
อัตราสวนสินคาคงเหลือตอสินทรัพยรวม 

INV_TA 

14 Interest Bearing Debt to Total Assets 
อัตราสวนหนีสิ้นทีม่ีภาระดอกเบี้ยรวมตอสินทรัพยรวม 

TD_TA 

15 Debt Ratio 
อัตราสวนหนีสิ้น 

DR 

16 Long Term Debt to Equity 
อัตราสวนหนีสิ้นระยะยาวที่มีภาระดอกเบี้ยตอสวนของผูถือหุน 

LTD_E 

17 Current Liability to Equity 
อัตราสวนหนีสิ้นหมุนเวียนตอสวนของผูถือหุน 

CL_E 

18 Days Sales in Receivables Index 
ดัชนลูีกหนี้ตอยอดขาย 

DSRI 

19 Gross Margin Index 
ดัชนอีัตราสวนกำไรขั้นตน 

GMI 

20 Asset Quality Index 
ดัชนคีุณภาพของสินทรัพย 

AQI 

21 Sales Growth Index 
ดัชนกีารเติบโตของยอดขาย 

SGI 

22 Depreciation Index 
ดัชนคีาเส่ือมราคา 

DEPI 

23 Sales, General and Admin. Exp. Index 
ดัชนคีาใชจายในการขายและบรหิาร 

SGAI 

24 Total Accrual to Total Assets 
อัตราสวนเงนิทุนหมุนเวียนคงคางตอสินทรัพยรวม 

TATA 

25 Leverage Index 
ดัชนคีวามสามารถในการชำระหนี้ 

LVGI 

26 Fraud (8 Index) 
การทุจรติ 

F_Re_8V 
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3.4.3.2  การลดตัวแปรที่มีความสมัพันธเชิงเสนพหุ  

การลดปญหาความสัมพันธเชิงเสนพหุ (Multicollinearity) ในการสราง

แบบจำลองโครงขายประสาทเทียม (Artificial Neural Networks: ANNs) เปนสิ ่งสำคัญ การ

วิเคราะหขอมูลเพื่อนำมาใชสรางแบบจำลองมีความแตกตางจากวิธีการวิเคราะหขอมูลทั่วไป เพราะ

แบบจำลองมีศักยภาพในการเรียนรูและปรับตัวเองเพื่อลดผลกระทบจากความสัมพันธเชิงเสนพหุ 

ไดดีกวาเครื่องมือวิเคราะหแบบดั้งเดิม (Obite et al., 2020) โครงขายประสาทเทียมสามารถเรียนรู

รูปแบบและความสัมพันธที่ซับซอนระหวางตัวแปรไดผานการปรับน้ำหนักของโหนดในชั้นซอน 

(Hidden Layers) ไดอยางมีประสิทธิภาพ ถึงแมมีปญหาความสัมพันธเชิงเสนพหุ แตแบบจำลอง

เรียนรูและปรับตัวกับขอมูลที่ซับซอนได 

3.4.3.3  เกณฑในการคัดเลือกตัวแปร 

วิเคราะหความสัมพันธระหวางคูของคุณลักษณะ (Features) ทั้งหมด และ

เลือกตัวแปรที ่ตองนำออกดวยการพิจารณาจากคาสัมประสิทธิ ์สหสัมพันธเพียรสัน เพื ่อลด

ความสัมพันธเชิงเสนพหุ โดยมีหลักเกณฑในการคัดเลือกตัวแปรดังนี้ 

(1) การตรวจสอบคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธเพียรสัน 

ตรวจสอบความสัมพันธเชิงเสน จากการวิเคราะหความสัมพันธระหวางคู

ของตัวแปรทั้งหมด โดยคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธเพียรสัน ที่สำคัญอยูในชวงเริ่มตั้งแต r > 0.70 และ 

r < -0.7 สำหรับงานวิจัยชิ ้นนี ้เนนคาสัมประสิทธิ ์สหสัมพันธเพียรสันที ่ม ีค า r > 0.90 และ 

r < -0.9 ซึ่งมีความสัมพันธสูงกับตัวแปรอื่น 

(2) การลดตัวแปรที่มีความสมัพันธเชิงเสนพหุ 

การพิจารณาตัวแปรที่มีความสัมพันธเชิงเสนพหุ (Multicollinearity) 

เพื่อลดปญหาสำหรับการเรียนรูของแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม จึงตองลดความซับซอนของ

แบบจำลองลดดวยการตัดตัวแปรที่มีความสัมพันธเชิงเสนสูง โดยพิจารณาจากคาสัมประสิทธิ์

สหสัมพันธเพียรสันที่มีคาสูงตามเกณฑในขอ 1 ที่ระดับ r > 0.90 และ r < -0.90 ชวยใหแบบจำลอง

สามารถเรียนรูความสัมพันธที่สำคัญไดดีขึ้นจากการลดตัวแปร และปองกันการเรียนรูที่มากเกินไป 

(Overfitting)  

(3) การใหขอมูลมคีวามเปนจริง  

งานวิจัยนี้เนนการใหขอมูลที่เปนจริง (Real Data) ใหมากที่สุด เพื่อให

แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมเรียนรูในสถานการณที่ใกลเคียงความเปนจริงและหลากหลาย

เทาที่เปนได เพื่อใหเกิดการเรียนรูและทราบรูปแบบของขอมูลที่ใกลเคียงความเปนจริงได โดย

แบบจำลองสามารถรับขอมูลเชิงตัวเลขโดยตรงและไมตองการสมมติฐานเก่ียวกับการกระจายขอมูล 
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ทำใหสามารถใชงานไดกับปญหาที่หลากหลาย และแบบจำลองเปนเครื่องประมาณคาที่ไมตองมี

แบบจำลอง (Model-Free Estimators) ทำใหสามารถจับผลกระทบระหวางตัวแปรไดโดยไมตองมี

การกำหนดแบบจำลองลวงหนา (Lam, 2004)  

3.4.4  การสรางแบบจำลอง 

งานวิจัยนี ้ใชโปรแกรมภาษาไพทอน (Python) ในการเขียนคำสั ่งงานแบบจำลอง

โครงขายประสาทเทียม (Artificial Neural Networks: ANNs) เริ่มจากกำหนดสถาปตยกรรมของ

โครงขาย การแบงแยกขอมูล การปรับขนาดของคุณลักษณะ และเริ ่มการฝกฝนและทดสอบ

แบบจำลองตามที่ไดวางสถาปตยกรรมของโครงขายไวแลว กระบวนการมีดังนี้ 

3.4.4.1  การกำหนดสถาปตยกรรมของโครงขาย 

งานวิจัยนี้มีการกำหนดสถาปตยกรรมของโครงขาย (Model Architecture)

ในรายละเอียดเกี่ยวกับรูปแบบของแบบจำลอง (Model Pattern) ฟงกชันหลักในการฝกฝนและ

ทำนายของแบบจำลอง และคาเริ่มตนของแบบจำลอง  รายละเอียดดังนี้ 

3.4.4.1.1  รูปแบบของแบบจำลอง 

โครงสรางของโครงขายประสาทเทียมแบบหลายชั้น มีดังน้ี 

(1) ชั้นขอมูลนำเขา (Input Layer) จำนวน 25 นิวรอน 

(2) ชั้นซอน (Hidden Layer) ม ี2 ชั้น แตละชั้น ไดแก 

(2.1) ชั้นซอนที่ 1 (Layer 1) จำนวน 15 นิวรอน 

(2.2) ชั้นซอนที่ 2 (Layer 2) จำนวน 15 นิวรอน 

(3) ชั้นขอมูลสงออก (Output Layer) จำนวน 1 นิวรอน (โดยท่ี 

1 หมายถึง “มีแนวโนมการทุจริต” และ 0 หมายถึง “ไมมีแนวโนมการทุจริต”) 

3.4.4.1.2  ฟงกชันหลกัในการฝกฝนและทำนายของแบบจำลอง  

งานวิจัยน้ีมีการใชฟงกชันหลักในการฝกฝนและทำนายของ

แบบจำลอง (Core Training and Prediction Functions of the Model) แบงการทำงานออกเปน 

3 กลุม คือ การเตรียมฝก การประเมินประสิทธิภาพ และการทำนาย  โดยฟงกชันสวนสำคัญในการ

ทำงานของแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมที ่มีองคประกอบที่สำคัญในกระบวนการฝกฝน 

ประเมิน และทำนายผลลัพธของแบบจำลอง ดังน้ี 

(1) การเตรียมและฝกฝนแบบจำลอง (Fit Method) ใชในการ

เตรียมและฝกฝนแบบจำลอง (Model) จากขอมูลที่ใชในงานวิจัย 

(2) การประเม ินประส ิทธ ิภาพ (Score Method) ใช ในการ

ประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลองดวยการใหคะแนนตามขอมูลทดสอบ 
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(3) การทำนายผลลัพธ (Predict Method) ใช ในการทำนาย

ผลลัพธจากขอมูลใหมเครื่องไมเคยเห็นมากอนเพื่อวัดความถูกตองของผลลัพธการทำนาย 

(4) การทำนายความนาจะเปน (Predict Probability Method) 

ใชในการทำนายความนาจะเปนของผลลัพธที่เปนไปไดสำหรับขอมูลใหม 

3.4.4.1.3  คาเริ่มตนของแบบจำลอง  

การตั ้งคาเริ ่มตนของแบบจำลอง (Model Initialization) และ

ขั้นตอนวิธี (Algorithms) มีรายละเอียดดังนี้ 

(1) ฟงกชันกระตุน (Activation Function) ใชฟงกชันซิกมอยด 

(Sigmoid Function) เพื่อปรับคาผลลัพธของแตละนิวรอนใหอยูในชวง 0 ถึง 1  

(2) การปอนไปขางหนา (Feedforward) หรือเรียกวา (Forward 

Propagation) ใชในกระบวนการที่ขอมูลถูกสงผานจากชั้นขอมูลนำเขา (Input Layer) ผานชั้นซอน 

(Hidden Layer) ไปยังชั้นขอมูลสงออก (Output Layer) 

(3) การแพร  ย  อนกล ับ  (Backpropagation) หร ื อ เ ร ี ยกว า 

(Backward Propagation)) ใชในการปรับคาถวงน้ำหนักของแบบจำลองในระหวางกระบวน โดยใช

คาความคลาดเคลื่อน (Errors) ที่คำนวณจากผลลัพธที่คาดการณและคาจริง 

(4) การปรับขอมูลนำเขาใหเปนมาตรฐาน (Standardized Input 

Data) เปนการปรับขอมูลนำเขาโดยใชวิธี Standardization เพื ่อปรับขอมูลใหอยู ในรูปแบบท่ี

เหมาะสมสำหรับการฝกแบบจำลอง  

(5) คอมไพล (Compile) เปนการเตรียมแบบจำลองใหพรอม

สำหรับการฝกฝน (Training) โดยการคอมไฟลแบบจำลองมีดังนี้ 

(5.1) การหาคาเหมาะสมที่สุด (Optimizer) มีหนาที่ปรับคา

น้ำหนักของแบบจำลองระหวางการฝกฝนเพื่อเพิ่มประสิทธิภาพในการเรียนรู และไดคาผลลัพธที่มี

ความแมนยำมากที่สุด งานวิจัยนี้กำหนดคาแบบ Adam (Adaptive Moment Estimation) เปน 

ตัวปรับคาถวงน้ำหนักของโครงขายประสารทเทียม  

(5.2) ฟงกชันการสูญเสีย (Loss Function) เปนฟงกชันที่ใช

ในการวัดความแตกตางระหวางคาผลลัพธที่คาดการณจากแบบจำลองกับคาจริงที่มีอยู โดยคาที่ได

จากฟงกชันการสูญเสียถูกใชในการปรับคาถวงน้ำหนักแบบจำลองระหวางการฝกฝน งานวิจัยน้ี

กำหนดฟงกชันการสูญเสียแบบ Binary_Crossentropy ใชสำหรับการจำแนกประเภทแบบสองกลุม 

(Binary Classification) 
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(5.3) เมทร ิกซ  (Metrics) เป นค าท ี ่ ใช  ในการประเมิน

ประสิทธิภาพของแบบจำลองหลังจากการฝกฝน งานวิจัยน้ีพิจารณาจากคาความแมนยำ (Accuracy) 

เพื่อวัดความแมนยำของแบบจำลองในการทำนายผลลัพธ 

(6) พารามิเตอร (Parameter) ใชในการสรางแบบจำลอง เพ่ือ

กำหนดลักษณะและการทำงานของแบบจำลองพารามิเตอรเหลานี้ ชวยในการปรับปรุงประสิทธิภาพ

ของแบบจำลอง และทำใหการฝกฝนเปนไปอยางเหมาะสม คาพารามิเตอรที่กำหนดในงานวิจัยนี้เปน

ดังนี้ 

(6.1) อัตราการเรียนรู (Learning Rate) ใชในการกำหนด

ขนาดของการปรับเปลี่ยนน้ำหนักของแบบจำลองในแตละชั้นในระหวางขั้นตอนการฝกฝน งานวิจัยน้ี

กำหนดเปน 0.01 

(6.2) อัตราการละทิ้ง (Dropout Rate) ใชปองกันการเรียนรู

มากเกินไป (Overfitting) โดยการสุมปดการทำงานของนิวรอนบางสวนในระหวางการฝกฝน ชวยให

แบบจำลองมีความสามารถในการทำนายที่ดีขึ้นโดยไมเกิดการเรียนรูมากเกินไป งานวิจัยนี้กำหนด

เปน 0.00 

(6.3) ขนาดของชุดขอมูล (Batch Size) ใชในการกำหนด

ขนาดตัวอยางขอมูลที่ใชในการปรับคาถวงน้ำหนักในแตละรอบการฝกฝน การเลือกขนาดตัวอยาง

ขอมูลที่เหมาะสมชวยเพิ่มประสิทธิภาพในการคำนวณและความสเถียรของการฝกฝน งานวิจัยน้ี

กำหนดเปนขนาดตัวอยางชุดละ 32 ขอมูล 

(6.4) จำนวนรอบ (Epochs) ใช กำหนดจำนวนรอบท่ี

แบบจำลองตองใชฝกฝน หากตั้งจำนวนรอบการฝกฝนไวมากเกินไป จะเกิดการเรียนรูที่มากเกินไป 

(Overfitting) หากตั ้งจำนวนรอบการฝ กฝนไว น อยเก ินไปจะเก ิดการเร ียนร ู ท ี ่น อยเก ินไป 

(Underfitting) งานวิจัยนี้กำหนดเปน 20 รอบ 

3.4.4.2  การแบงแยกขอมูล  

การแบงแยกขอมูล (Data Partitions) สำหรับการสรางแบบจำลองโครงขาย

ประสาทเทียม กำหนดไวในสัดสวนขอมูลเพื่อการฝกฝน (Train Data) ตอขอมูลทดสอบ (Test Data) 

ที่ไมใชสัดสวน 70:30 หรือ 80:20 ที่นิยมใชกัน งานวิจัยนี้แบงสัดสวนของขอมูลที่ใชในการสราง

แบบจำลองออกเปน 4 สวนจากขอมูลทั้งหมด ไดตามอัตราสวนดังนี้  

(1) ชุดขอมูลฝก (Training Dataset) รอยละ 70    

(2) ชุดขอมูลปรับคา (Tuning Dataset) รอยละ 10    

(3) ชุดขอมูลทดสอบ (Test Dataset) รอยละ 10    
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(4) ชุดขอมูลปรับเทียบ (Calibration Dataset) รอยละ 10  

การแบงชุดขอมูลที่ไมใชสัดสวนที่นิยมไดรับการสนับสนุนจากงานวิจัยของ Nguyen et al. (2021) 

และ Arabameri et al. (2020) ที ่สนับสนุนใหม ีการแบงสัดสวนที ่ไม ใช ส ัดสวน 70:30 และ  

Tesfay Abraha et al. (2024) ไดกลาวถึงเชนเดียวกันและเสริมอีกวา การแบงสัดสวนของขอมูล

ขึ้นอยูกับความตองการของแตละงานวิจัยและขึ้นอยูกับขอมูลและวัตถุประสงคการวิจัย   

ดังนั ้นงานวิจ ัยน้ีแบงขอมูลในสัดสวน 70:10:10:10 สำหรับการฝกฝน  

การปรับคา การทดสอบ และการปรับเทียบแบบจำลอง โดยมีจุดมุงหมายเพื่อเพิ่มความแมนยำและ

ประสิทธิภาพของแบบจำลองมากกวาการแบงขอมูลแบบที่นิยมใช การแบงขอมูลเปนหลายชุดทำให

สามารถปรับพารามิเตอร (Hyperparameter Tuning) ของแบบจำลองไดอยางละเอียด และ

สามารถปรับเทียบ (Calibration) แบบจำลองเพื่อปรับปรุงความแมนยำของการทำนายไดดียิ่งข้ึน 

เชน ในงานวิจัยของ Hinton et al. (2012) ที่ใชแบบจำลองโครงขายเชิงลึก (DNN) สำหรับการรูจำ

เสียงพูด และ Krizhevsky et al. (2017) ที ่ใช แบบจำลองโครงขายประสาทแบบคอนโวลูชัน 

(Convolutional Neural Network: CNN) สำหรับการจำแนกรูปภาพ ตางก็ใชการแบงขอมูล 

เปนหลายชุดเพื่อใหไดผลลัพธที่แมนยำมากขึ้น นอกจากนี้ Caruana & Niculescu-Mizil (2006)  

ยังเปรียบเทียบประสิทธิภาพของขั้นตอนวิธี (Algorithms) การเรียนรูแบบมีการสอน (Supervised) 

โดยใชการแบงขอมูลเปนหลายชุดเชนกัน ชวยใหสามารถประเมินผลของแบบจำลองไดไมเอนเอียง 

3.4.4.3  การตรวจสอบไขวในการประเมินประสิทธิภาพ 

การตรวจสอบไขว (Cross-Validation) ในการประเมินประสิทธิภาพของ

แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมในระหวางการฝกฝนเพื่อปรับคาพารามิเตอร เพื่อใหมั่นใจวา

แบบจำลองสามารถทำนายผลไดอยางแมนยำในขอมูลที่ไมเคยเห็นมากอน โดยใชเทคนิค k-fold 

cross-validation  ที่มีการการทำงานในลักษณะการแบงขอมูลออกเปนจำนวน k สวนเทากัน 

(folds) แบบจำลอง นำ k-1 สวนของขอมูลเปนชุดฝกฝน และใชสวนที่เหลือเปนชุดทดสอบ ทำซ้ำ

ขั้นตอนจำนวน k ครั้ง โดยแตละครั้งมีการเปลี่ยนสวนที่ใชเปนชุดทดสอบใหครบทุกสวน เพื่อใหได 

คาความแมนยำของแตละรอบมาใช ในการประเม ินประสิทธ ิภาพโดยรวม การใช  k-fold  

cross-validation ชวยใหการประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมมีความ

ครอบคลุมและนาเชื ่อถือมากขึ ้น เนื ่องจากใชขอมูลทั ้งหมดในการทดสอบความสามารถของ

แบบจำลอง และชวยลดปญหาการแบงขอมูลที่ไมสมดุล (Imbalanced Data) ชวยใหการแบงขอมูล

มีการกระจายของคลาส (Class Distribution) ที่สมดุลในแตละ fold งานวิจัยนี้กำหนดคา k ที่ 10 

สำหรับขอมูลในการฝก (Training Dataset) รวมกับกำหนดผลลัพธในการสุ มใหคงที ่ เพื ่อการ

ประมวลผลซ้ำได 



85 

  

3.4.4.4  การปรับขนาดคุณลักษณะ  

การปรับขนาดคุณลักษณะ (Feature Scaling) ชวยใหการกระจายของขอมูล

มีความสมมาตรและอยูในชวงที่เหมาะสม ทำใหกระบวนการปรับคาน้ำหนัก (Weights) ในโครงขาย

ประสาทเทียมเปนไปอยางมีประสิทธิภาพมากขึ้น และเพิ่มความรวดเร็วในการฝกฝน เนื่องจากการ

ปรับขนาดชวยลดความซับซอนของขั้นตอนการคำนวณ  อีกทั้งเปนการปองกันปญหาชวงคาที่ตางกัน

เมื ่อนำเขาขอมูลสงผลตอกระบวนการแบบแพรยอนกลับ (Backpropagation) ในการปรับคา

น้ำหนักในแตละชั้นไมเสถียร   

งานวิจัยนี้ กำหนดวิธีการการปรับขนาดคุณลักษณะ (Feature Scaling) แบบ

มาตรฐาน (Standardization) ดวย `StandardScaler` โดยการทำใหขอมูลมีคาเฉลี่ยเปน 0 และ

สวนเบี่ยงเบนมาตรฐานเปน 1 ชวยใหแบบจำลองสามารถเรียนรูไดอยางมีประสิทธิภาพมากขึ้น 

เนื่องจากขอมูลมีการกระจายที่คลายกัน ลดความลำเอียงของแบบจำลองที่อาจเกิดจากขอมูลที่มีชวง

คาตางกันมากไป และชวยใหการฝกแบบจำลองเร็วขึ้นและเสถียรมากขึ้น สามารถคำนวณไดดังน้ี 

สูตรการคำนวณ 

𝑍𝑍𝑠𝑠𝑠𝑠𝑠𝑠𝑛𝑛𝑠𝑠𝑠𝑠𝑠𝑠𝑠𝑠𝑖𝑖𝑠𝑠𝑠𝑠𝑠𝑠 = 
𝑥𝑥−�̅�𝑥
𝑆𝑆𝑆𝑆

 .................................................... (3.9) 

โดยที่ 

𝑥𝑥  คือ  คาของขอมูล 

�̅�𝑥  คือ  คาเฉลี่ยของขอมูล  

𝑆𝑆𝑆𝑆 คือ  สวนเบ่ียงเบนมาตรฐานของขอมูล 

3.4.5  การฝกฝน การทดสอบ และการปรับเทียบแบบจำลอง  

หลังจากการสรางแบบจำลองและเตรียมขอมูลสำหรับการเรียนรูของเครื่องแลว  

ขั้นตอนถัดมาเปนการฝกฝน ทดสอบ และการปรับเทียบแบบจำลอง ดังรายละเอียดตอไปนี้ 

3.4.5.1  การฝกฝนการเรียนรู  

การฝกฝนการเรียนรู  (Learning of Training) ของแบบจำลองโครงขาย

ประสาทเทียมเปนกระบวนการสำคัญในการสรางแบบจำลอง โดยใชวิธีการเรียนรูแบบมีการสอน 

(Supervised Learning) จากชุดขอมูลที ่ประกอบดวยขอมูลนำเขา (Inputs) และปายกำกับ 

(Labels) ที่สอดคลองกัน 

การฝกฝนแบบจำลองมีการนำเขาคุณลักษณะ (Features) เพื่อนำไปใชใน

การปรับน้ำหนัก (Weights) และคาความเอนเอียง (Biases) ของแบบจำลอง คาความเอนเอียง 

มีบทบาทสำคัญในการปรับเปลี ่ยนคาที ่ไดจากผลรวมถวงน้ำหนักกอนสงผานฟงกชันกระตุน 
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(Activation Function) กระบวนการนี้มีหนาที่สำคัญในการเรียนรูและการปรับตัวของแบบจำลอง  

การฝกฝนประกอบดวยสองขั้นตอนหลัก ดังน้ี 

(1) การปอนไปขางหนา  

การปอนไปขางหนา (Forward Propagation) ของขอมูลจากชั้นขอมูล

นำเขา (Input Layer) ถูกสงผานชั้นซอน (Hidden Layers) ไปยังชั้นขอมูลสงออก (Output Layer) 

แตละนิวรอนในชั้นซอนและชั้นขอมูลสงออกทำการคำนวณผลรวมถวงน้ำหนักของขอมูลนำเขา 

(Input) ที่ไดรับและสงผลลัพธผานฟงกชันกระตุนเพ่ือใหไดขอมูลสงออกสุดทาย โดยมีฟงกชันกระตุน 

(Activation Function) ใชในการเปลี่ยนแปลงคาขอมูลนำเขา เพื่อใหไดขอมูลสงออกที่อยูในชวงท่ี

ตองการ งานวิจัยนี้ใชฟงกชันกระตุนกำหนดเปนฟงกชันซิกมอยด (Sigmoid Function) สามารถ

คำนวณไดดังนี้ 

สูตรการคำนวณ – คาความเอนเอียงและคาน้ำหนักในแตละโหนด 

𝑧𝑧𝑗𝑗 = ∑ 𝑤𝑤𝑗𝑗𝑖𝑖𝑥𝑥𝑖𝑖 + 𝑏𝑏𝑗𝑗𝑛𝑛
𝑖𝑖=1  ………………………….....……… (3.10) 

โดยที่ 

𝑧𝑧𝑗𝑗  คือ คาที่คำนวณไดของโหนดที่ 𝑖𝑖 
𝑤𝑤𝑗𝑗𝑖𝑖 คือ คาน้ำหนักของการเชื่อมตอจากโหนด 𝑖𝑖 ในชั้นกอนหนา

ไปยังโหนดที่ 𝑖𝑖 ในชั้นปจจุบัน 

𝑥𝑥𝑖𝑖  คือ คาขอมูลนำเขาของโหนดที่ 𝑖𝑖 ในชั้นกอนหนา 

𝑏𝑏𝑖𝑖  คือ คาความเอนเอียง (Bias) ของโหนดที่ 𝑖𝑖  
 

สูตรการคำนวณ – ฟงกชันกระตุนแบบฟงกชันซิกมอยด (Sigmoid) 

𝑎𝑎𝑗𝑗 = 𝜎𝜎�𝑧𝑧𝑗𝑗� = 
1

1+𝑠𝑠−𝑧𝑧𝑖𝑖
 ………………………………….……….. (3.11) 

โดยที่ 

𝑎𝑎𝑗𝑗 คือ คาขอมูลสงออก (output) ของโหนด 𝑖𝑖 
𝜎𝜎 คือ ฟงกชันซิกมอยด (Sigmoid Function) 

𝑧𝑧𝑗𝑗 คือ คาที่คำนวณไดของโหนดที่ 𝑖𝑖 
𝑆𝑆 คือ คาคงที่ทางคณิตศาสตรที่มีคาประมาณเทากับ 2.71828 
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(2) การแพรยอนกลับ 

การแพรยอนกลับ (Backpropagation) เปนกระบวนการที ่ใชในการ 

อัปเดตคาความเอนเอียง (Biases) และ คาน้ำหนัก (Weights) ของโครงขายประสาทเทียม  

เพื่อปรับปรุงประสิทธิภาพของการทำนายผล โดยการคำนวณคาความคลาดเคลื่อน (Errors) ระหวาง

คาที่คาดการณ (Predicted Output) กับคาจริง (True Output) คาความคลาดเคลื่อนนี้ ถูกใช 

ในการปรับคาน้ำหนักและคาความเอนเอียงผานวิธีการเคลื่อนลงตามความชัน (Gradient Descent) 

เพ่ือลดคาความผิดพลาดใหไดมากที่สุด 

(2.1) ฟงกชันการสูญเสีย  

ฟงกชันการสูญเสีย (Loss Function) ใชวัดความแตกตางระหวาง

คาที่ไดจากแบบจำลองและคาเปาหมาย (Ground Truth) ของขอมูล คาการสูญเสีย (Loss) บงบอก

ถึงการทำนายของแบบจำลองไมดีตามคาเปาหมาย การลดคาสูญเสียใหเหลือนอยที่สุดจึงเปน

เปาหมายในการปรับแบบจำลองใหมีประสิทธิภาพดีขึ้น โดยที่ฟงกชันการสูญเสียที่เหมาะกับการ

จำแนกประเภทที่มีสองคา งานวิจัยนี้เลือกคาการสูญเสียลอการิทึมเปน “Binary Cross-Entropy”  

คาที่ดีของคาการสูญเสียลอการิทึมควรอยูใกล 0 แบบจำลองถึงยิ่งมีความแมนยำในการทำนายมาก

ขึ้น โดยทั่วไป คาที่ดีของคาการสูญเสียลอการิทึม สำหรับชุดขอมูลที่มีการกระจายตัวดีและไมมีความ

ซับซอนมากควรอยูในชวง 0.1 ถึง 0.2 คำนวณไดดังนี้ 

สูตรการคำนวณ: 

Log Loss = − 
∑ [𝑥𝑥𝑖𝑖 ∙𝑙𝑙𝑙𝑙𝑙𝑙(𝑥𝑥�𝑖𝑖)+(1−𝑥𝑥𝑖𝑖)∙𝑙𝑙𝑙𝑙𝑙𝑙(1−𝑥𝑥�𝑖𝑖)]𝑛𝑛
𝑖𝑖=1  

𝑛𝑛
 ……… (3.12) 

โดยที่: 

𝑛𝑛  คือ จำนวนของตัวอยางในชุดขอมูล 

𝑥𝑥𝑖𝑖 คือ คาจริงสำหรับตัวอยางที ่𝑖𝑖    
𝑥𝑥�𝑖𝑖 คือ คาความนาจะเปนที่ถูกทำนายวาตวัอยางที่ 𝑖𝑖 เปนคลาส 1  

 

(2.2) การปรับคาน้ำหนักดวยการหาคาที่เหมาะสมที่สุด 

การปรับคาน้ำหนักและคาความเอนเอียงในงานวิจัยนี้ใชวิธีการหา

ค าเหมาะสมที ่ส ุด (Optimizer) แบบ Adam (Adaptive Moment Estimation) ซ ึ ่ งเป นว ิธ ี ท่ี

ผสมผสานระหวางเทคนิคการเคลื่อนลงตามความชัน (Gradient Descent) และการปรับปรุงอัตรา

การเรียนรู   โดยการใชคาโมเมนตัม (Momentum) และคาเฉลี ่ยเคลื ่อนที ่ (Moving Average) 

คำนวณไดดังนี้ 
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(2.2.1) คำนวณคา Gradient ของฟงกชันการสูญเสีย 

𝑔𝑔𝑠𝑠 = ∇𝐿𝐿(𝑤𝑤𝑠𝑠) ………………..……….……….……… (3.13) 

(2.2.2) อัปเดตคาโมเมนตัมและคาเฉลี่ยเคลื่อนที่ 

𝑚𝑚𝑠𝑠 = 𝛽𝛽1𝑚𝑚𝑠𝑠−1 + (1 − 𝛽𝛽1)𝑔𝑔𝑠𝑠 ………….... (3.14) 

𝑣𝑣𝑠𝑠  = 𝛽𝛽2𝑣𝑣𝑠𝑠−1 + (1 − 𝛽𝛽2)𝑔𝑔𝑠𝑠2 ……….……. (3.15) 

(2.2.3) ปรับคาน้ำหนัก 

𝑚𝑚�𝑠𝑠 = 
𝑚𝑚𝑡𝑡
1−𝛽𝛽1𝑡𝑡

 …………….……………………………… (3.16) 

𝑣𝑣�𝑠𝑠 = 
𝑣𝑣𝑡𝑡

1−𝛽𝛽2𝑡𝑡
 ………….………………………………….. (3.17) 

                           
𝑚𝑚�𝑡𝑡

�𝑣𝑣�𝑡𝑡+𝜖𝜖
 ……………………..… (3.18) 

โดยที่: 

𝑤𝑤𝑠𝑠  คือ คาน้ำหนักในชวงเวลา 𝑡𝑡 
𝜂𝜂  คือ อัตราการเรียนรู (Learning Rate) 

∇𝐿𝐿(𝑤𝑤𝑠𝑠)  คือ Gradient ของฟงกชันการสูญเสียที่

คำนวณสำหรับคาน้ำหนัก 𝑤𝑤𝑠𝑠 
𝑚𝑚𝑠𝑠  คือ คาโมเมนตัม 

𝑣𝑣𝑠𝑠  คือ คาเฉลี่ยเคลื่อนที่ของ Gradient 

𝛽𝛽1 และ 𝛽𝛽2 คือ คาพารามิเตอรของ Adam 

𝜖𝜖  คือ  คาคงที่ขนาดเล็กเพื่อปองกันการหาร

ดวยศูนย 

สูตรการปรับคาน้ำหนักดวยการหาคาที ่เหมาะสมที ่สุดนี ้แสดง

ขั้นตอนการปรับคาน้ำหนักในการหาคาเหมาะสมที่สุด (Optimizer) แบบ Adam ที่เกิดขึ้นในขั้นตอน

การอัปเดตคาน้ำหนักในแตละรอบของการฝกฝนแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม 

(3) การตั้งคาพารามิเตอรในการฝกฝน 

การตั้งคาพารามิเตอรในการฝกฝน (Training Parameters) แบบ จำลอง

โครงขายประสาทเทียมฝกฝนตามคาพารามิเตอร (Parameter) ที ่กำหนดไว คือ การหาคาท่ี

เหมาะสมที่สุด (Optimizer) ใชแบบ Adam (Adaptive Moment Estimation) อัตราการเรียนรู 
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(Learning Rate) ใช 0.01 ฟงกชันกระตุน (Activation Function) ใชฟงกชันซิกมอยด (Sigmoid 

Function) จำนวนรอบ (Epochs) ในการฝกฝนใช 20 รอบ ขนาดของชุดขอมูล (Batch Size) ใช 32 

ขอมูล อัตราการละทิ้ง (Dropout Rate) นิวรอน ใช 0.00 ชั้นซอน (Hidden Layers) จำนว 2 ชั้น 

แตละชั้นประกอบดวยนิวรอน (Neurons) 15 นิวรอน 

การฝกฝนมีการดำเนินการในหลายรอบ (Epochs) โดยในแตละรอบ 

แบบจำลองไดรับการปรับปรุงเพื่อเพิ่มประสิทธิภาพการเรียนรู การฝกฝนถูกดำเนินการจนกวา 

คาความผิดพลาดมีคาต่ำกวาคาที่กำหนดหรือเปนไปตามจำนวนรอบ (Epochs) การฝกฝนที่กำหนด

ไวลวงหนาสิ้นสุดลง 

(4) การประเมินผลหลังการฝกฝน 

การประเมินผลหลังการฝกฝน (Post-training Assessment) เสร็จสิ้น 

การประเมินผลแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมถูกดำเนินการโดยใชชุดขอมูลทดสอบ (Test 

Dataset) เปนขอมูลที่แบบจำลองไมเคยเห็นมากอน การประเมินผลนี้ชวยใหสามารถตรวจสอบ

ประสิทธิภาพของแบบจำลองในการทำนายขอมูลใหมได 

3.4.5.2  การคนหาพารามิเตอรที่ดีที่สุด  

การคนหาพารามิเตอรที่ดีที่สุด (Finding Best Hyperparameter) หลังจาก

การฝกฝนแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมเรียบรอยแลว การหาคาพารามิเตอรที่ดีที ่สุดเปน

ขั้นตอนที่สำคัญเพื่อใหไดแบบจำลองที่มีประสิทธิภาพสูงสุดจากชุดพารามิเตอรที่กำหนดไว โดยใช

ว ิธ ีการทดสอบและประเมินผลในหลายครั ้งในการตรวจสอบไขว งานวิจ ัยนี ้ ใช การคนหา

คาพารามิเตอรที่ดีที่สุดดวยวิธีการคนหาแบบตาราง (Grid Search) รวมกับการทำการตรวจสอบไขว 

(Cross-Validation) ตามตาราง 3.2 

 

ตาราง 3.2  คาพารามิเตอรและคาภายในเพ่ือการฝกฝนแบบจำลองใหไดพารามิเตอรที่ดีที่สุด  

Parameter   Method / Value 

Optimizer adam, sdg 

Learning rate 0.01, 0.001, 0.0001 

Activation Sigmoid 

Epochs 25, 50, 75, 100 

Batch size 32, 64, 96 

Dropout rate 0.40, 0.50 

Hidden layers 2 

Neurons 1, 2, 3, … 23, 24, 25 
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จากตาราง 3.2 เพื่อประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลองโครงขายประสาท

เทียมในแตละชุดคาพารามิเตอร แบบจำลองทำงานตามกระบวนการคนหาคาพารามิเตอรที่ดีที่สุด

ดวยวิธีการคนหาแบบตาราง (Grid Search) ทำการทดลองคาพารามิเตอร (Parameter) ทุกคาที่อยู

ในตารางคาพารามิเตอร (Hyperparameter Grid) เพื ่อหาคาที ่ดีที ่สุดโดยใชการตรวจสอบไขว 

(Cross-Validation) และประเมินผลดวยคาคะแนน F1 (F1 Score) เปนตัวชี ้ว ัดในการเลือก

คาพารามิเตอรที่ดีที่สุด (Best Model) 

3.4.5.3  การปรับเทียบแบบจำลอง 

งานวิจัยนี้ใชกระบวนการปรับเทียบ (Calibration) จากการใชแบบจำลอง

โครงขายประสาทเทียมที่ดีที่สุด (Best Model) ที่ไดจากการฝกฝนและการคนหาคาพารามิเตอรท่ี

เหมาะสม (Hyperparameter Tuning) มาทำการปรับเทียบกับชุดขอมูลที่แยกไวเพื่อการปรับเทียบ 

(Calibration Data) โดยกระบวนการนี้ชวยปรับเทียบคาความนาจะเปนที่ทำนายไดจากแบบจำลอง 

ใหสอดคลองกับความเปนจริงมากขึ้น มีขั้นตอนการปรับเทียบดังนี้ 

(1) เตรียมขอมูลปรับเทียบ  

งานวิจัยนี้ไดแยกชุดขอมูลสำหรับปรับเทียบออกจากขอมูลฝก (Training 

Data) และขอมูลทดสอบ (Test Data) เพื่อใหการปรับเทียบมีความเปนกลางและไมถูกบิดเบือนดวย

ขอมูลที่แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมเคยเห็นมากอน และขอมูลที่ใชในการปรับเทียบมีการปรับ

ขนาด (Scaled) เปนแบบมาตรฐาน (Standardization) ทำใหคาของขอมูลมีการกระจายที่เหมาะสม

ดวย `StandardScaler` 

(2) การทำปรับเทียบ 

งานวิจัยนี้ใชแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมที่ดีที ่สุด มาใชในการ

ปรับเทียบ (Calibration) โดยใช `CalibratedClassifierCV` เปนการปรับเทียบคาความนาจะเปนท่ี

ไดจากแบบจำลองใหสอดคลองกับขอมูลจริงมากขึ ้น โดยการใชฟงกชันซิกมอยด (Sigmoid 

Function) ตามลักษณะของขอมูลและความตองการของงานวิจัย และแบบจำลองที่ไดรับการ

ปรับเทียบนี้ไดรับการฝกฝนดวยขอมูลปรับเทียบ เพื่อใหการปรับเทียบมีประสิทธิภาพสูงสุด 

(3) การประเมินผลหลังการปรับเทียบ  

ประเมินผลการปรับเทียบโดยการทำนายคาผลลัพธจากขอมูลปรับเทียบ

และคำนวณความแมนยำของแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมหลังการปรับเทียบ และนำคะแนน

ของแบบจำลองที่ดีที่สุดกับที่มีการปรับเทียบแลวมาเปรียบเทียบคะแนน เพื่อพิจารณาวาหลังการ

ปรับเทียบแลวแบบจำลองมีความสามารถในการทำนายผลลัพธที่แมนยำและสอดคลองกับความเปน

จริงมากขึ้นเพียงใด ทำใหสามารถตัดสินใจไดวาควรใชแบบจำลองใดในการทำนายผลลัพธในอนาคต 



91 

  

การปรับเทียบในงานวิจัยนี้ใชแบบจำลองที่ดีที่สุดที่ไดจากการฝกฝนและการ

คนหาคาพารามิเตอรที่ดีที่สุดมาทำการปรับเทียบกับชุดขอมูลปรับเทียบ ขั้นตอนนี้ชวยปรับเทียบคา

ความนาจะเปนที่ทำนายไดจากแบบจำลองใหสอดคลองกับความเปนจริงมากขึ้น ทำใหแบบจำลองมี

ความแมนยำและนาเชื่อถือมากขึ้นในการทำนายผลลัพธ 

3.4.6  การประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลอง 

แบบจำลองที่สรางขึ้นตองมีการวัดและประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลอง เพื่อให

เกิดความเชื่อมั่นในการนำแบบจำลองการจำแนกประเภทแบบหลายชั้น (Multilayer Perceptron: 

MLP) ออกใช  ดวยเครื ่องมือและเมทริกซในการประเมินประสิทธิภาพ ไดแก คาความแมนยำ  

คาความเที่ยงตรง คาความไว คาความจำเพาะ คา F1-Score และเมทริกซความสับสน     

ในการประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลองการจำแนกประเภทแบบสองคา (Binary 

Classification) คาพื้นฐานที่ไดรับจากผลการทำนายของแบบจำลองที่สรางขึ้น แบงออกเปน 4 กลุม 

เพ่ือใชคาในการคำนวณ ดังนี้ 

TP (True Positives)  คือ การทำนายผลบวกที่ถูกตอง 

FP (False Positives)  คือ การทำนายผลบวกที่ผิดพลาด 

FN (False Negatives) คือ การทำนายผลลบที่ผิดพลาด 

TN (True Negatives) คือ การทำนายผลลบที่ถูกตอง 

โดยมีวิธกีารคำนวณเพื่อหาคาในการพยากรณเพื่อการประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลองดังนี ้

3.4.6.1  ความแมนยำ  

ความแมนยำ (Accuracy) เปนตัวชี้วัดประสิทธิภาพของแบบจำลองที่ระบุ

สัดสวนของการทำนายที่ขอมูลถูกตองทั้งหมดของแบบจำลองการจำแนกหมวดหมู (Classification 

Models)  โดยสนใจทั้งการทำนายที่ถูกตองและการทำนายที่ผิดพลาดของทั้งสองคลาส (Positive 

และ Negative) ตอการทำนายทั้งหมดในชุดขอมูล  สามารถคำนวณไดดังน้ี 

สูตรการคำนวณ: 

Accuracy = 
𝑇𝑇𝑇𝑇+𝑇𝑇𝑇𝑇

𝑇𝑇𝑙𝑙𝑠𝑠𝑠𝑠𝑙𝑙 (𝑇𝑇𝑇𝑇+𝑇𝑇𝑇𝑇+𝐹𝐹𝑇𝑇+𝐹𝐹𝑇𝑇)
 ....................... (3.19) 

คาที่ดีที่สุดของความแมนยำ คือ 1.00 หมายความวา การทำนายถูกตองทุก

ครั้ง การมีคาความแมนยำที่สูง บงบอกถึงประสิทธิภาพที่ดีของแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมใน

การทำนายผลลัพธ แตในกรณีที ่ขอมูลมีความไมสมดุล (Imbalanced Dataset) เชน มีจำนวน

ตัวอยางคาผลบวก (Positive Samples) และคาผลลบ (Negative Samples) แตกตางกันมาก  

คาความแมนยำอาจไมเปนตัวชี้วัดที่ดี เนื่องจากแบบจำลองอาจทำนายคลาสที่มีจำนวนตัวอยาง
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มากกวาไดถูกตองบอยครั้ง ในขณะที่ทำนายคลาสที่มีจำนวนตัวอยางนอยกวาผิดพลาด ดังนั้นควรใช

ตัวชี้วัดอื่นรวมดวย เชน คาความเที่ยงตรง คาความไว และ คา F1-Score เพ่ือใหไดภาพรวมที่ชัดเจน

ของประสิทธิภาพแบบจำลอง 

3.4.6.2  ความเที่ยงตรง  

ความเที่ยงตรง (Precision) ที่สนใจเฉพาะการทำนายในคาผลบวก (Positive) 

จ ึงเป นการระบุความเที ่ยงตรงของการทำนายในคาผลบวกว าแบบจำลองทำนายว าเปน 

คาผลบวกที่ถูกตองแลวเปนจริงมีรอยละเทาใด และคาความเที ่ยงตรงหรือคาทำนายผลบวก 

(Positive Predictive Value: PPV) สามารถคำนวณไดดังนี้ 

สูตรการคำนวณ: 

Precision = 
𝑇𝑇𝑇𝑇

𝑇𝑇𝑇𝑇+𝐹𝐹𝑇𝑇
 .......................................................... (3.20) 

คาที่ดีที่สุดของความเที่ยงตรง คือ 1.00 หมายความวา การทำนายคาผลบวก

ไดถูกตองทุกครั้ง การมีคาความเที่ยงตรงที่สูง บงบอกถึงความแมนยำในการทำนายคาผลบวก  

คาความเที่ยงตรงที่ต่ำ บงบอกถึงแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมมีการทำนายคาผลบวกท่ี

ผิดพลาดบอยครั ้ง แปลวามีการทำนายผลบวกที ่ผ ิดพลาด (False Positives: FP) ที ่ส ูง และ

แบบจำลองอาจไมเหมาะสมสำหรับการใชงานที่ตองการความแมนยำในการทำนายคาผลบวก  

แตควรพิจารณาใชคาความเที่ยงตรง รวมกับคาความไว (Recall) เพื่อประเมินประสิทธิภาพของ

แบบจำลองอยางรอบดาน 

3.4.6.3  ความไว 

ความไว (Recall หรือ Sensitivity) เปนอัตราการทำนายผลบวกที่ถูกตอง 

(True Positive Rate: TPR) ระบุถึงสัดสวนการทำนายเปนคาผลบวกที่ถูกตองแลวเปนจริงทั้งหมด 

สามารถคำนวณไดดังน้ี 

สูตรการคำนวณ: 

Recall = 
𝑇𝑇𝑇𝑇

𝑇𝑇𝑇𝑇+𝐹𝐹𝑇𝑇
 ................................................................ (3.21) 

คาที ่ด ีที ่ส ุดของความไว คือ 1.00 หมายความวา การทำนายคาผลบวก 

(Positive) ไดถูกตองทั้งหมด บงบอกถึงความสามารถในการตรวจจับคาผลบวกทั้งหมด คาความไว 

ที่ต่ำ บอกวาแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมมีการทำนายคาผลบวกที่ผิดพลาดบอยครั้ง แสดงวามี

จำนวนการทำนายผลลบที่ผิดพลาด (False Negative: FN) ที่สูง และแบบจำลองอาจไมเหมาะสม

สำหรับการใชงานที่ตองการตรวจจับคาผลบวกใหครบถวน แตควรพิจารณาใชคาความไวรวมกับ 
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คาความเที่ยงตรง เพ่ือประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลองอยางรอบดาน 

3.4.6.4  ความจำเพาะ  

ความจำเพาะ (Specificity) ระบุถึงสัดสวนระหวางการทำนายเปนคาผลลบ 

(Negative) ที่ถูกตองตอจำนวนที่เปนคาผลลบจริงทั้งหมด เปนคาสถิติที่บอกถึงประสิทธิภาพของ

แบบจำลองในการทำนายคาผลลบ สามารถคำนวณไดดังนี้ 

สูตรการคำนวณ: 

Specificity = 
𝑇𝑇𝑇𝑇

𝑇𝑇𝑇𝑇+𝐹𝐹𝑇𝑇
 ....................................................... (3.22) 

คาที่ดีที่สุดของความจำเพาะ คือ 1.00 หมายความวา การทำนายคาผลลบ 

(Negative) ไดถูกตองทั้งหมด การมีคาจำเพาะที่สูง บงบอกถึงความสามารถในการทำนายคาผลลบ

ไดอยางแมนยำ คาความจำเพาะที่ต่ำ บงบอกถึง แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมมีการทำนาย 

คาผลลบที ่ผิดพลาดบอยครั ้ง แสดงวามีจำนวนการทำนายผลบวกที ่ผิดพลาด (FP) ที ่สูง และ

แบบจำลองอาจไมเหมาะสมสำหรับการใชงานที่ตองการทำนายคาผลลบใหแมนยำ แตควรพิจารณา

ใชคาจำเพาะรวมกับคาความไว เพ่ือประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลองอยางรอบดาน 

3.4.6.5  คา F1-Score 

F1-Score เปนคาเฉลี่ยเชิงกลมกลืน (Harmonic Mean) ใชเปนเครื ่องมือ

สำหรับการวัดความสมดุลระหวางคาความเที่ยงตรงและคาความไว สามารถชวยในการประเมิน

แบบจำลองในกรณีที่การจำแนกของขอมูลไมสมดุล (Imbalanced Dataset) เชน ในชุดขอมูลที่มี

จำนวนตัวอยางคาผลลบ (Negative Samples) ที ่มากกวาจำนวนตัวอยางคาผลบวก (Positive 

Samples) อยางสิ้นเชิง สามารถคำนวณไดดังนี้ 

สูตรการคำนวณ: 

F1 = 2 × 
𝑇𝑇𝑠𝑠𝑠𝑠𝑃𝑃𝑖𝑖𝑠𝑠𝑖𝑖𝑙𝑙𝑛𝑛×𝑅𝑅𝑠𝑠𝑃𝑃𝑠𝑠𝑙𝑙𝑙𝑙
𝑇𝑇𝑠𝑠𝑠𝑠𝑃𝑃𝑖𝑖𝑠𝑠𝑖𝑖𝑙𝑙𝑛𝑛+𝑅𝑅𝑠𝑠𝑃𝑃𝑠𝑠𝑙𝑙𝑙𝑙

 .............................................. (3.23) 

คาที ่ดีที ่สุดของ F1-Score คือ 1.00 หมายความวา แบบจำลองโครงขาย

ประสาทเทียมมีความสมดุลที่ดีที่สุดระหวางคาความเที่ยงตรงและคาความไว ในกรณีนี้ แบบจำลอง 

สามารถทำนายคาผลบวก (Positive) ไดอยางถูกตองโดยมอีัตราการทำนานผลบวกที่ผิดพลาด (FPR) 

และอัตราการทำนายผลลบที่ผิดพลาด (FNR) ต่ำมาก หากคา F1-Score ที่ต่ำ หมายถึง แบบจำลอง

มีปญหาในการทำนายคาผลบวกอยางถูกตอง อาจเกิดจากคาความเที่ยงตรงต่ำ (มีคาผลบวกท่ี

ผิดพลาดที่สูง) หรือคาความไวต่ำ (มีการทำนายผลลบที่ผิดพลาดที่สูง) หรือทั้งสองอยาง 
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3.4.6.6  ตัวชี้วัดประสิทธิภาพ (Performance Metrics) 

การวัดประสิทธิภาพที่ใชรวมกับคาความแมนยำ ไดแก เมทริกซความสับสน 

คานำนายผลบวก คานำนายผลลบ อัตราสวนความนาจะเปนบวก อัตราสวนความนาจะเปนลบ 

อัตราการทำนายผลบวกที่ผิดพลาด และอัตราการทำนายผลลบที่ผิดพลาด  ดังรายละเอียดตอไปนี้ 

3.4.6.6.1  เมทริกซความสบัสน  

การวัดประสิทธิภาพของแบบจำลองในการแกปญหาการจำแนก

ประเภท โดยวัดคาจากการทำตารางขอมูลในรูปของเมทริกซความสับสน (Confusion Matrix) 

ขนาด 2 คูณ 2 โดยแนวนอนเปนคาการทำนาย และแนวตั้งเปนคาจริง ตามภาพ 3.1   
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ภาพ 3.1  โครงสรางของตารางเมทริกซความสบัสน (Confusion Matrix) 

ที่มา: ประยุกตจาก Mokhtari et al. (2021). Effectiveness of Artificial Intelligence in Stock Market 

Prediction based on Machine Learning. International Journal of Computer Applications, 

183(7), 1-8. https://doi.org/10.5120/ijca2021921347. (Figer 2: Confusion matrix explanation, 

p.5) 

 

3.4.6.6.2  คาทำนายผลบวก  

ค  าทำนายผลบวก (Positive Predictive Value: PPV) หรือ  

คาความเที ่ยงตรงเปนตัวชี ้วัดที ่ใชในการประเมินความสามารถของแบบจำลองในการทำนาย 
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คาผลบวกโดยเฉพาะ โดยบอกถึงสัดสวนของการทำนายคาผลบวกที่ถูกตอง (TP) เมื ่อเทียบกับ

จำนวนที่ทำนายวาเปนคาผลบวกทั้งหมด (ทั้ง TP และ FP) สามารถคำนวณไดดังนี้ 

สูตรการคำนวณ: 

PPV = 
𝑇𝑇𝑇𝑇

𝑇𝑇𝑇𝑇+𝐹𝐹𝑇𝑇
 ................................................... (3.24) 

คาที่ดีที่สุดของคาทำนายผลบวก (PPV) คือ 1.00 หมายความวา 

แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมสามารถทำนายคาผลบวกไดถูกตองทุกครั้ง ไมมีการทำนายท่ี

ผิดพลาด (ไมมี FP) การที่มีคาทำนายผลบวกที่สูง บงบอกถึงความแมนยำในการทำนายคาผลบวก  

คาทำนายผลบวกที่ต่ำ บงบอกถึงแบบจำลองมีการทำนายคาผลบวกที่ผิดพลาดบอยครั้ง แสดงวามี

การทำนายผลบวกที่ผิดพลาด (FP) ที ่สูง และแบบจำลองอาจไมเหมาะสมสำหรับการใชงานท่ี

ตองการความแมนยำในการทำนายคาผลบวก แตควรพิจารณาใชคาทำนายผลบวกรวมกับคาความไว 

เพ่ือประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลองอยางรอบดาน 

3.4.6.6.3  คาทำนายผลลบ  

คาทำนายผลลบ (Negative Predictive Value: NPV) คือตัวชี้วดั

ที่ใชในการประเมินความสามารถของแบบจำลองในการทำนายคาผลลบโดยเฉพาะ โดยบอกถึง

สัดสวนของการทำนายคาผลลบที่ถูกตอง (TN) เมื่อเทียบกับจำนวนที่ทำนายวาเปนคาผลลบทั้งหมด 

(ทั้ง TN และ FN) สามารถคำนวณไดดังนี้ 

สูตรการคำนวณ: 

NPV = 
𝑇𝑇𝑇𝑇

𝑇𝑇𝑇𝑇+𝐹𝐹𝑇𝑇
 ................................................. (3.25) 

คาที ่ดีที ่สุดของคาทำนายผลลบ คือ 1.00 หมายความวา การ

ทำนายคาผลลบไดถูกตองทุกครั้ง การมีคาทำนายผลลบที่สูง บงบอกถึงความแมนยำในการทำนาย

คาผลลบ  สำหรับคาทำนายผลลบที่ต่ำ บงบอกถึงแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมมีการทำนาย 

คาผลลบที่ผิดพลาดบอยครั้ง แสดงวามีการทำนายผลลบที่ผิดพลาด (FN) ที่สูง และแบบจำลองอาจ

ไมเหมาะสมสำหรับการใชงานที่ตองการความแมนยำในการทำนายคาผลลบ แตควรพิจารณาใช 

คาทำนายผลลบรวมกับคาทำนายผลบวก เพื่อประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลองอยางรอบดาน 

3.4.6.6.4  อัตราสวนความนาจะเปนบวก 

อัตราสวนความนาจะเปนบวก (Positive Likelihood Ratio: 

LR+) เปนตัวชี้วัดในการประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลองในการจำแนกหมวดหมู โดย LR+  
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บอกถึงความนาจะเปนที่ผลการทดสอบเปนบวกในผูที่มีภาวะจริง (TP) เมื่อเทียบกับความนาจะเปน

ที่ผลการทดสอบเปนบวกในผูที่ไมมีภาวะนั้น (FP) สามารถคำนวณไดดังนี้ 

สูตรการคำนวณ: 

LR+ = 
𝑅𝑅𝑠𝑠𝑃𝑃𝑠𝑠𝑙𝑙𝑙𝑙

1−𝑆𝑆𝑆𝑆𝑠𝑠𝑃𝑃𝑖𝑖𝑆𝑆𝑖𝑖𝑃𝑃𝑖𝑖𝑠𝑠𝑥𝑥
 ................................... (3.26) 

คา LR+ แสดงถึงความสามารถในการแยกแยะที่ดี จึงมีสัดสวนใน

การวัดความสามารถเปนชวงของคา โดยทั่วไปคา LR+ ที่มีความหมายดังน้ี 

LR+ > 10  คือ ความสามารถในการแยกแยะที่ดีเยี่ยม 

5 < LR+ < 10  คือ ความสามรถในการแยกแยะที่ดี 

2 < LR+ < 5  คือ ความสามารถในการแยกแยะที่พอใช 

LR+ < 2   คือ ความสามารถในการแยกแยะที่ต่ำ 

LR+ เปนตัวชี้วัดที่มีประโยชนในการประเมินประสิทธิภาพของ

การทดสอบหรือแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม แตควรพิจารณารวมกับตัวชี้วัดอื่น เชน LR- 

(Negative Likelihood Ratio) คาความไว (Recall หรือ Sensitivity) และคาจำเพาะ (Specificity) 

เพื่อใหไดภาพรวมของประสิทธิภาพแบบจำลองที่ครบถวน 

3.4.6.6.5  อัตราสวนความนาจะเปนลบ 

อัตราสวนความนาจะเปนลบ (Negative Likelihood Ratio: LR-

) เปนตัวชี้วัดในการประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลองในการจำแนกหมวดหมู โดย LR- บอกถึง

ความนาจะเปนที่ผลการทดสอบเปนลบในผูที่ไมมีภาวะจริง (TN) เมื่อเทียบกับความนาจะเปนท่ี 

ผลการทดสอบเปนลบในผูที่มีภาวะนั้น (FN) สามารถคำนวณไดดังนี้ 

สูตรการคำนวณ: 

LR− = 
1−𝑅𝑅𝑠𝑠𝑃𝑃𝑠𝑠𝑙𝑙𝑙𝑙
𝑆𝑆𝑆𝑆𝑠𝑠𝑃𝑃𝑖𝑖𝑆𝑆𝑖𝑖𝑃𝑃𝑖𝑖𝑠𝑠𝑥𝑥

 ......................................... (3.27) 

คาที่ดีที่สุดของ LR- คือคาต่ำเทาใดก็ได เพราะคา LR- ยิ่งต่ำย่ิง

แสดงถึงความสามารถในการแยกแยะที่ดีขึ้น โดยทั่วไปคา LR- ที่มีความหมายดังนี้ 

LR- < 0.1  คือ ความสามารถในการแยกแยะที่ดีเยี่ยม 

0.1 < LR- < 0.2 คือ ความสามรถในการแยกแยะที่ดี 

0.2 < LR- < 0.5 คือ ความสามารถในการแยกแยะที่พอใช 

LR- > 0.5  คือ ความสามารถในการแยกแยะที่ต่ำ 
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LR- เปนตัวชี้วัดที่มีประโยชนในการประเมินประสิทธิภาพของ

แบบจำลองโครงขายประสาทเทียม แตควรพิจารณารวมกับตัวชี้วัดอื่น เชน LR+ คาความไว และ 

คาจำเพาะ เพื่อไดภาพรวมของประสิทธิภาพแบบจำลองที่ครบถวน 

3.4.6.6.6  อัตราการทำนายผลบวกที่ผิดพลาด (False Positive Rate: FPR) 

หรือขอผิดพลาดประเภทที่ 1 (Type I Error Rate) 

อัตราการทำนายผลบวกที่ผิดพลาด หรือที่เรียกวา ขอผิดพลาด

ประเภทที่ 1 (Type I Error Rate) เปนตัวชี้วัดที่ใชในการประเมินความแมนยำของแบบจำลองใน

การทำนายคาผลลบโดยเฉพาะ โดย FPR บอกถึงสัดสวนของผลลัพธที่เปนคาผลลบที่ถูกทำนายผิด

เปนคาผลบวก เมื่อเทียบกับจำนวนคาผลลบทั้งหมดที่มีอยู สามารถคำนวณไดดังน้ี 

สูตรการคำนวณ: 

𝐹𝐹𝑃𝑃𝐹𝐹 = 
𝐹𝐹𝑇𝑇

𝐹𝐹𝑇𝑇+𝑇𝑇𝑇𝑇
 .................................................. (3.28) 

คาที่ดีที่สุดของ FPR คือ 0.00 หมายความวา แบบจำลองสามารถ

ทำนายคาผลลบไดถูกตองทุกครั้ง ไมมีการทำนายที่ผิดพลาดเลย (ไมมี FP)  คา FPR สูง หมายความ

วา แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมมีการทำนายคาผลลบที่ผิดพลาดบอยครั้ง แปลวามีจำนวนการ

ทำนายผลบวกที่ผิดพลาด (FP) สูง และแบบจำลองอาจไมเหมาะสมสำหรับการใชงานที่ตองการ

ความแมนยำในการทำนายคาผลลบ ในทางกลับกัน FPR มีคาต่ำ แปลวา แบบจำลองมีการทำนาย 

คาผลลบที่ถูกตองบอยครั้ง แสดงวามีจำนวนการทำนายผลบวกที่ผิดพลาด (FP) ต่ำ แตควรพิจารณา

ใช FPR รวมกับตัวชี้วัดอื่น เพื่อประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลองอยางรอบดาน 

3.4.6.6.7  อัตราการทำนายผลลบที่ผิดพลาด (False Negative Rate: FNR) 

หรือขอผิดพลาดประเภทที่ 2 (Type II Error Rate) 

อัตราการทำนายผลลบที่ผิดพลาด (False Negative Rate: FRN) 

หรือที่เรียกวา ขอผิดพลาดประเภทที่ 2 (Type II Error Rate) เปนตัวชี้วัดที่ใชในการประเมินความ

แมนยำของแบบจำลองในการทำนายคาผลบวกโดยเฉพาะ  ซึ่ง FNR บอกถึงสัดสวนของผลลัพธ 

คาผลบวกที่ถูกทำนายผิดเปนคาผลลบ เมื่อเทียบกับจำนวนคาผลบวกทั้งหมดที่มีอยูจริง สามารถ

คำนวณไดดังนี้ 

สูตรการคำนวณ: 

𝐹𝐹𝐹𝐹𝐹𝐹 = 
𝐹𝐹𝑇𝑇

𝐹𝐹𝑇𝑇+𝑇𝑇𝑇𝑇
 ................................................. (3.29) 
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คาที ่ดีที ่สุดของ FNR คือ 0.00 แสดงวา แบบจำลองโครงขาย

ประสาทเทียมสามารถทำนายคาผลบวกไดถูกตองทุกครั้ง ไมมีการทำนายที่ผิดพลาด (ไมมี FN)   

คา FNR ที่สูง หมายความวาแบบจำลองมีการทำนายคาผลบวกที่ผิดพลาดบอยครั้ง แสดงวามีจำนวน

การทำนายผลลบที่ผิดพลาดสูง และแบบจำลองอาจไมเหมาะสมสำหรับการใชงานที่ตองการความ

แมนยำในการทำนายคาผลบวก สวนคา FNR ที ่ต ่ำ หมายความวาแบบจำลองมีการทำนาย 

คาผลบวกที่ถูกตองบอยครั้ง แสดงวามีจำนวนการทำนายผลลบที่ผิดพลาดต่ำ แตควรพิจารณาใช 

FNR รวมกับตัวชี้วัดอื่น เพื่อประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลองอยางรอบดาน 

3.4.7  การประเมินผลแบบจำลอง (Model Evaluation) 

การประเมินผลแบบจำลองดวย กราฟการเรียนรู  ROC Curve, AUC, ฟงกชันการ

สูญเส ีย (Loss Function) คาความแมนยำหลังการปรับเทียบ (Calibration Accuracy) และ 

คาคะแนนบรีเยอร รายละเอียดดังนี้ 

3.4.7.1  การประเมินความสามารถในการเรียนรูของแบบจำลอง  

กราฟเสนการเรียนรู (Learning Curve) เปนเครื่องมือในการประเมินและ

พัฒนาประสิทธิภาพของแบบจำลองการจำแนกประเภท (Classification Models) กลาวคือ กราฟ

เสนการเรียนรูเปนภาพที่แสดงความสัมพันธระหวางประสบการณ (ขนาดของขอมูลการฝกฝน) กับ

ประสิทธิภาพการทำงาน (Performance) ของแบบจำลองซึ่งมีหลักการและเกณฑในการวิเคราะห 

คือ 1) ประสบการณของแบบจำลองเมื ่อไดรับการฝกฝนดวยขอมูลมากขึ ้น ประสิทธิภาพของ

แบบจำลองควรตองปรับตัวใหดีขึ้น และ 2) ประสิทธิภาพการทำงานของแบบจำลองควรมีความ

แมนยำที่สูงในชุดขอมูลฝกฝนและชุดขอมูลทดสอบ (Test Data) 

เกณฑการประเมินผลพิจารณาจากเสนกราฟ 

(1) เสนกราฟของชุดฝกฝนสูงมาก แตเสนกราฟของชุดทดสอบต่ำมาก  

(มีชองวางระหวางสองเสนมาก) แสดงใหเห็นถึงการเกิดภาวการณฝกฝนมากจนเกินไป (Overfitting) 

จนทำใหไมสามารถทำนายขอมูลใหมไดดี   

(2) เสนกราฟของทั้งชุดฝกฝนและชุดทดสอบมีความสูงที่ใกลเคียงกันแต 

คายังคงต่ำ แสดงใหเห็นถึงสภาวะการเรียนรูที่ไมเพียงพอ (Underfitting) 

(3) เสนกราฟของทั้งชุดฝกฝนและชุดทดสอบมีความชันและสูงขึ้นตอเนื่อง 

แสดงถึงแบบจำลองมีการเรียนรูและสามารถปรับปรุงประสิทธิภาพไดดีขึ้นเมื่อมีขอมูลการฝกฝนเพิ่ม 

3.4.7.2  การประเมินประสิทธิภาพแบบจำลองดวย ROC Curve และ AUC 

พื ้นที ่ท ั ้งหมดที ่อยู ใต ROC Curve (Receiver Operating Characteristic 

Curve) ในการวิเคราะหประสิทธิภาพของความสามารถแยกระหวางคลาสบวกและคลาสลบ  
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แบบสองคา (Binary) ของแบบจำลองไดดีเพียงใดโดยไมตองพึ่งพาการตั้งคาความไว (Threshold)  

ที่เฉพาะเจาะจง ทำใหมั่นใจไดวาแบบจำลองมีความนาเชื่อถือและมีความสามารถในการทำนายที่ดี  

ในการประเม ินประส ิทธ ิภาพของแบบจำลองการจำแนกประเภท 

(Classification Model) ใชขอมูลทดสอบที่มีความแมนยำในการจำแนกคลาสและไดรับการทำนาย

จากแบบจำลอง เพื่อวาง ROC Curve และคำนวณพื้นที่ใตโคง (AUC)  สำหรับ ROC Curve เปนการ

แสดงความสัมพันธระหวางอัตราการทำนายผลบวกที่ถูกตอง (True Positive Rate: TPR (Recall)) 

และอัตราการทำนายผลบวกที ่ผิดพลาด (False Positive Rate: FPR (หรือ 1 - Specificity)) ที่ 

คาคั่น (Threshold) ของการทำนายจากกราฟ สามารถประเมินความสามารถในการจำแนกคลาส

ทำนายของแบบจำลองได โดยพื้นที่ใตโคง (AUC) ที่มากหมายถึงความสามารถในการจำแนกที่ดีขึ้น 

การประเมินความสามารถในการจำแนกประเภทของแบบจำลอง AUC มีคาอยูระหวาง 0 ถึง 1 ย่ิง

คาใกลเคียง 1 จะบอกถึงประสิทธิภาพการจำแนกที่ดีมากของแบบจำลอง ในขณะที่คาที่ต่ำกวา 0.5 

จะบอกถึงประสิทธิภาพที่ไมดี งานวิจัยนี้ใชเกณฑการวัดคา AUC ดังนี้ 

AUC < 0.50 แบบจำลองมีประสิทธิภาพการจำแนกคลาสทำนายท่ี 

แยมาก ประสิทธิภาพนอยกวาการทายผลแบบสุมถูกผิด 

ตองปรับปรุงหรือตองพิจารณาโครงสรางแบบจำลองใหม 

AUC = 0.5  แบบจำลองไมมีประสิทธิภาพในการจำแนกคลาสทำนาย

มีประสิทธิภาพเทียบเทากับการทายผลแบบสุมถูกผิด 

0.5 < AUC < 0.7  แบบจำลองมีประสิทธิภาพในการจำแนกคลาสทำนายท่ีต่ำ 

0.7 ≤ AUC < 0.8  แบบจำลองมีประสิทธิภาพในการจำแนกคลาสทำนายท่ี

ยอมรับได 

0.8 ≤ AUC < 0.9  แบบจำลองมีประสิทธิภาพการจำแนกคลาสทำนายที่ดี

มาก 

AUC ≥ 0.9 แบบจำลองมีประสิทธิภาพการจำแนกคลาสทำนายท่ี

ยอดเย่ียม 

3.4.7.3  การประเมินความแมนยำหลังการปรับเทียบ (Calibration Accuracy) 

งานวิจัยนี ้ใชเทคนิคสเกลแบบแพลต (Platt Scaling) ในการปรับเทียบ  

ซึ่งเปนกระบวนการที่ใชในการปรับคาความนาจะเปนที่ทำนายไดจากแบบจำลองโครงขายประสาท

เทียมใหตรงกับความนาจะเปนจริงมากขึ้น การปรับเทียบมีความสำคัญอยางยิ่งเมื่อแบบจำลองท่ี

สรางขึ้นมีแนวโนมที่จะทำนายคาความนาจะเปนที่ไมตรงกับคาจริง ขั้นตอนการทำการปรับเทียบมี

ดังนี้ 
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(1) การนำแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมที ่ด ีท ี ่ส ุด (Best Model 

Training) มาใชเพื่อการปรับเทียบและการเปรียบเทียบผลสัมฤทธิ์ระหวางคาความแมนยำกอน

ปรับเทียบและหลังปรับเทียบ 

( 2 )  การปร ั บ เท ี ยบแบบจำลอง โครงข  า ยประสาท เท ี ยม  โดย ใช  

`CalibratedClassifierCV` เพื่อทำการปรับเทียบแบบจำลองดวยสเกลแบบแพลตดวยการกำหนด 

คาภายในเปน `method='sigmoid'  

(3) การทำนายดวยแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมหลังจากปรับเทียบ 

โดยใชแบบจำลองนี้ในการทำนายคาความนาจะเปนใหม 

(4) การคำนวณคาความนาจะเปนที่ปรับเทียบและไมปรับเทียบ เพื่อใชในการ

ประเมินประสิทธิภาพแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม 

(5) การประเมินประสิทธิภาพของการปรับเทียบ ดวยการวัดคาความแมนยำ

ในการทำนายคาความนาจะเปนที่ปรับเทียบแลวกับคาจริงมากนอยเพียงใด และคาคะแนนบรีเยอร 

(Brier Score) วัดคาเฉลี่ยของผลตางกำลังสองระหวางคาความนาจะเปนที่ทำนายไดและคาจริง  

การปรับเทียบเปนขั ้นตอนที ่สำคัญในการพัฒนาแบบจำลองการจำแนก

หมวดหมู   โดยชวยใหการทำนายคาความนาจะเปนมีความแมนยำและนาเช ื ่อถ ือมากข้ึน  

ในกระบวนการนี้ใชเทคนิคสเกลแบบแพลต ผาน `CalibratedClassifierCV` ของ `sklearn` เพื่อ 

ปรับคาความนาจะเปนที ่ทำนายไดจากแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมใหสอดคลองกับ 

คาความนาจะเปนจริง การปรับเทียบที่ดีหมายถึง แบบจำลองสามารถทำนายคาความนาจะเปน 

ที่มีความสอดคลองกับความนาจะเปนจริงไดอยางแมนยำ ชวยเพิ่มความเชื่อมั่นในการทำนายของ 

แบบจำลอง และการใชคาความแมนยำหลังการปรับเทียบ และคาคะแนนบรีเยอรก็เพียงพอใน 

ระดับหนึ่งสำหรับการประเมินประสิทธิภาพของการปรับเทียบ 

3.4.7.4  คาคะแนนบรีเยอร  

คาคะแนนบรีเยอร (Brier Score) เปนคาทางสถิติที่ใชในการประเมินความ

เที่ยงตรงของการทำนายความนาจะเปน (Probability) ในงานจำแนกประเภทแบบสองคา (Binary 

Classification) คาคะแนนคำนวณจากความตางระหวางความนาจะเปนที ่แบบจำลองทำนาย 

(Predicted Probabilities) ก ับค าเป าหมาย (Actual Outcomes) ในข อม ูลทดสอบ รวมถึง

ความสามารถระบุจุดออนของแบบจำลองและทำการปรับปรุงเพื่อเพิ่มประสิทธิภาพ หากแบบจำลอง

ที่มีคาคะแนนบรีเยอรต่ำ แสดงถึงความเที่ยงตรงและเชื่อถือไดดวยการวัดความใกลเคียงระหวาง 

คาความนาจะเปนที่ทำนายโดยแบบจำลองกับผลลัพธจริงที่เกิดขึ ้น (Ground Truth)  สามารถ

คำนวณไดดังนี้ 
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สูตรการคำนวณ: 

Brier Score = 
∑ (𝑆𝑆𝑖𝑖−𝑙𝑙𝑖𝑖)2𝑛𝑛
𝑖𝑖=1

𝑛𝑛
 …..…………………...….….. (3.30) 

โดยที่: 

𝑛𝑛  คือ  จำนวนของตัวอยางที่ทำนาย 

𝑓𝑓𝑖𝑖  คือ  คาทำนายความความนาจะเปนของเหตกุารณที่ 𝑖𝑖 
𝑜𝑜𝑖𝑖   คือ  คาจริงของเหตกุารณที่ 𝑖𝑖 (ถาเกิดขึ้นจริง = 1 ถาไม

เกิดขึ้นจริง = 0) 

คาคะแนนบรีเยอรมีคาต่ำ (ใกลคา 0) หมายถึง การทำนายคาความนาจะเปน

ที่แมนยำสูงสุดเปนสิ่งที่ดีในการทำนายคาความนาจะเปนที่ใกลเคียงกับผลลัพธจริงมาก คาคะแนน 

บรีเยอรที่สูง แสดงถึงแบบจำลองมีความแมนยำต่ำเปนสิ่งไมดี เพราะการทำนายคาความนาจะเปน

หางไกลจากผลลัพธจริงมาก 

3.4.8  การวิเคราะหความสำคัญของคุณลักษณะ  

การวิเคราะหความสำคัญของคุณลักษณะ (Feature Importance) เปนกระบวนการท่ี

สำคัญในการเขาใจวาคุณลักษณะ(ตัวแปร)ใดมีอิทธิพลตอการทำนายผลลัพธของแบบจำลอง 

อยางมากที่สุด  เทคนิคที่ใชกันอยางแพรหลาย คือ การรวมความชัน (Integrated Gradients: IG)  

เปนวิธีการที่ใชความชัน (Gradients) ของคาการทำนาย (Output) ของแบบจำลองเมื่อเปรียบเทียบ

กับแตละคุณลักษณะของขอมูลนำเขา (Input) การวิเคราะหนี้ชวยใหเขาใจไดวาการเปลี่ยนแปลงของ

คาใด ๆ ในขอมูลนำเขาสงผลตอคาการทำนายของแบบจำลองอยางไร และทำใหสามารถประเมิน

ความสำคัญของแตละคุณลักษณะ เพื่อทำการตัดสินใจไดดียิ่งขึ้น และ IG ยังมีคุณคาในการเพิ่มความ

โปรงใสและความนาเชื่อถือของแบบจำลองโดยการอธิบายถึงเหตุผลหรือเสนทางการตัดสินใจท่ี

แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมใชในการทำนายผลลัพธที่เปนไปได สามารถคำนวณไดดังนี้ 

สูตรการคำนวณ: 

𝐼𝐼𝐼𝐼𝑖𝑖(𝑥𝑥) = (𝑥𝑥𝑖𝑖 − 𝑥𝑥𝑖𝑖′) × ∫
𝜕𝜕𝐹𝐹�𝑥𝑥′+𝛼𝛼×�𝑥𝑥−𝑥𝑥′��

𝜕𝜕𝑥𝑥𝑖𝑖

1
𝛼𝛼=0 𝑑𝑑𝑑𝑑 ………………..…… (3.31) 

โดยที่: 

𝐼𝐼𝐼𝐼𝑖𝑖(𝑥𝑥)  คือ  การรวมความชนั (Integrated Gradient) 

สำหรับคุณลกัษณะ 𝑖𝑖 ในคานำเขา 𝑥𝑥 

𝑥𝑥  คือ  คานำเขาที่สนใจ 
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𝑥𝑥𝑖𝑖′  คือ  คาพ้ืนฐานนำเขา (Baseline Input) เปนขอมูลอางอิงเริ่มตนที่

ใชในการวิเคราะห (มักเปนคาเฉลี่ยหรือคาศูนยของขอมูล) 

𝑑𝑑  คือ  สเกลที่ใชสำหรับการเปลี่ยนแปลงจากคาพื้นฐาน (Baseline 

𝑥𝑥′) และคานำเขา (Input 𝑥𝑥) 
𝜕𝜕𝐹𝐹
𝜕𝜕𝑥𝑥𝑖𝑖

  คือ  Gradient ของคาสงออกของแบบจำลอง (𝐹𝐹) เมื่อเทียบกับ 

คุณลักษณะ 𝑖𝑖 ของคานำเขา  

คาคุณลักษณะที่สำคัญที่ไดจากการคำนวณการรวมความชัน (IG) แสดงถึงอิทธิพลของ

แตละคุณลักษณะที่มีตอคาการทำนายของแบบจำลอง โดยการเรียงคาคะแนนสูงสุดไปหาต่ำสุด โดย

คาของคุณลักษณะที่มีคาสูง บงบอกถึง คุณลักษณะมีอิทธิพลมากตอคาการทำนายของแบบจำลอง 

การเปลี่ยนแปลงของคุณลักษณะมีการสงผลอยางมากตอผลลัพธของแบบจำลอง คาของคุณลักษณะ

ที่มีคาต่ำ บงบอกถึง คุณลักณะมีอิทธิพลนอยตอคาการทำนายของแบบจำลอง การเปลี่ยนแปลงของ

คุณลักษณะมีการสงผลนอยตอผลลัพธของแบบจำลอง 

 

สรุป 

กระบวนการวิจัยแบงออกเปน 5 สวน คือ 1) การเตรียมกำหนดเงื ่อนไขการวิจัยตาม

วัตถุประสงคการวิจัยและตัวแปร  เพื่อนำมาวางแผนในการกำหนดคาสถิติที่จำเปนในการวิเคราะห

ขอมูลเบื ้องตนและสรางแบบจำลอง  2) การจัดเก็บและเตรียมขอมูล ในการจัดเก็บตองทำ 

การรวบรวมขอมูลจากงบการเงิน และคำนวณหาแนวโนมการทุจริตจากการหาคา M-Score เพื่อ

เปนปายกำกับใหแบบจำลองไดเรียนรู พรอมกับการทำความสะอาดขอมูลใหไมมีคาวางหรือคา

รายการที่ซ้ำกัน  3) สรางแบบจำลองเบื้องตนใหเครื่องเรียนรูและปรับเปลี่ยนจนไดคาที่ดีที่สุดจากคา

ในพารามิเตอรเหลานั้น  4) แบงขอมูลออกเปนชุดฝกฝน ชุดปรับคา ชุดปรับเทียบ และชุดทดสอบ 

เพื่อแสดงคาความแมนยำจากการเรียนรู และ 5) นำคาพารามิเตอรที่ดีที่สุดปรับเทียบใหมีความ

เชื่อมั่นวาสามารถใชไดจริงกับขอมูลที่ไมเคยเห็นมากอน 



บทที่ 4 

ผลการวิเคราะหขอมูล 
บทที่ 4  ผลการวิเคราะหขอมูล 

งานวิจัยนี้ มุ งสรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม (Artificial Neural Networks: 

ANNs) ที่มีความสามารถในการคาดคะเนการทุจริตจากงบการเงินสำหรับการตรวจสอบบัญชีได   

ผลการวิเคราะหขอมูล ผลลัพธของแบบจำลอง และการประเมินประสิทธิภาพแบบจำลอง มีดังนี้ 

 

4.1  การวิเคราะหขอมูล 

การวิเคราะหขอมูลเกี่ยวกับคุณลักษณะของขอมูลพื้นฐาน การตรวจสอบความถูกตองและ

การปรับปรุงขอมูล การวิเคราะหสถิติเชิงพรรณนา และวิเคราะหสถิติเชิงอนุมาน สามารถวิเคราะห

ไดดังนี้ 

4.1.1  ขอมูลพื้นฐาน 

ขอมูลพ้ืนฐาน (Basic Information) ที่เก็บรวบรวมยอนหลังเปนเวลา 6 รอบระยะเวลา

บัญชี (พ.ศ. 2560 - พ.ศ. 2565) ไดขอมูลทั้งสิ้น 3,039 ขอมูลจากงบการเงินของบริษัทจดทะเบียน

ในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย คิดเปนรอยละ 92.60 ของประชากร  แบงออกเปน 8 กลุม

ธุรกิจ ดังนี ้ 1) กลุ มธุรกิจเกษตรและอุตสาหกรรมอาหาร 352 ชุดขอมูล (ร อยละ 11.58)   

2) กลุมธุรกิจทรัพยากร 335 ชุดขอมูล (รอยละ 11.02)  3) กลุมธุรกิจเทคโนโลยี 235 ชุดขอมูล 

(รอยละ 7.73)  4) กลุ มธุรกิจบริการ 704 ชุดขอมูล (รอยละ 23.17)  5) กลุ มธุรกิจสินคา

อุตสาหกรรม 543 ชุดขอมูล (รอยละ 17.87)  6) กลุมธุรกิจสินคาอุปโภคบริโภค 247 ชุดขอมูล  

(รอยละ 8.13)  7) กลุมธุรกิจอสังหาริมทรัพยและกอสราง 599 ชุดขอมูล (รอยละ 19.71) และ  

8) กลุมฟนฟูกิจการ 24 ชุดขอมูล (รอยละ 0.79) สรุปขอมูลตามตาราง 4.1 
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ตาราง 4.1  จำนวนตัวอยาง (ชุดขอมูล) จำแนกตามปและกลุมธรุกิจ 

หนวย : ชุดขอมูล 

กลุมธุรกจิ 
 
อักษายอ 

 พุทธศักราช 

  2560 2561 2562 2563 2564 2565 รวม 

เกษตรและอุตสาหกรรมอาหาร  AGRO  52 57 58 60 62 63 352 

ทรัพยากร  RESOURC  54 54 55 57 57 58 335 

เทคโนโลยี  TECH  37 37 39 40 41 41 235 

บริการ  SERVICE  107 113 119 121 123 121 704 

สินคาอุตสาหกรรม  INDUS  86 90 92 92 92 91 543 

สินคาอุปโภคบริโภค  CONSUMP  38 39 41 42 43 44 247 

อสังหารมิทรพัยและกอสราง  PROPCON  94 97 98 102 105 103 599 

ฟนฟกูิจการ  -  4 4 4 4 4 4 24 

  รวม  472 491 506 518 527 525 3,039 

 

4.1.2  การตรวจสอบความถูกตองและการปรับปรุงขอมูล  

การวิเคราะหความสมบูรณของขอมูลเพื่อใหขอมูลมีคุณภาพสูงเหมาะกับงานวิจัยท่ี

ซับซอน ตองมีการตรวจสอบความถูกตองและปรับปรุงขอมูล (Data Verification and Cleaning) 

เปนสองขั้นตอนที่ไมอาจแยกจากกันได มีรายละเอียดดังนี้ 

4.1.2.1  การตรวจสอบความถูกตองของขอมูล  

การตรวจสอบความถูกตองของขอมูล (Data Verification) ที่รวบรวมไวได

เบื้องตน เพื่อใหขอมูลที่ตองนำไปใชในการฝกฝนและทดสอบแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมเปน

ขอมูลที่เหมาะสม ปราศจากคาวาง (Non-Null Count) มีประเภทขอมูล (Data type) ที่ถูกตอง  

การจัดการกับคาที่หายไป (Missing Value) ลบรายการบันทึกซ้ำ (Duplicated Record) เพื่อให

มั ่นใจวาขอมูลในการวิจัยครับนี้มีความครบถวนและสมบูรณกอนนำไปตรวจสอบความผิดปกติ  

การตรวจสอบขอมูล 3,039 ชุดที่ไดรับมีความหลากหลายทั้งในแงของประเภทขอมูลและลักษณะ

ของการกระจาย และไมพบขอมูลซ้ำหรือคาวาง ซึ่งขอมูลเริ่มตนมีความสมบูรณพรอมสำหรับการ

นำไปวิเคราะห 

4.1.2.2  การปรับปรุงขอมูล  

การปรับปรุงขอมูล (Data Cleaning) ดวยการวิเคราะหคานอกเกณฑจาก

ขอมูลที่เก็บได 3,039 ชุด ดวยคานอกเกณฑที่ 4.5 และมีคานอกเกณฑขอบเขตลางและขอบเขตบน

ของแตละตัวแปรเปนไปตามตาราง 4.2  
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ตาราง 4.2  คานอกเกณฑ (Outliers) ของตัวแปร 

No. Feature Total 
Count 

 Lower 
Count 

 Lower 
Bound 

 Upper 
Bound 

  Upper 
Count 

1 CR 71  -  -8.0600  11.9400   71 

2 WC_TA 4  4  -1.6223  1.9572   - 

3 CA_TA 0  -  -1.4116  2.2777   - 

4 CFR 116  -  -4.3803  5.5674   116 

5 CFO_TA 5  2  -0.4779  0.6136   3 

6 CFF_S 181  37  -0.8307  0.7782   144 

7 GPM 7  7  -86.2825  131.9675   - 

8 NIM 160  111  -54.2875  66.8625   49 

9 ROA 28  17  -35.4850  43.6150   11 

10 ATR 3  -  -2.7950  4.1050   3 

11 ART 249  -  -39.4700  59.9300   249 

12 AR_TA 6  -  -0.4983  0.6606   6 

13 INV_TA 0  -  -0.9161  1.1600   - 

14 TD_TA 0  -  -0.9151  1.1227   - 

15 DR 3  -  -1.3300  2.1813   3 

16 LTD_E 32  -  -2.0096  2.4562   32 

17 CL_E 76  11  -2.8900  3.9516   65 

18 DSRI 104  -  -0.7892  2.7965   104 

19 GMI 223  125  -0.2486  2.2368   98 

20 AQI 141  7  -0.3553  2.4017   134 

21 SGI 61  -  -0.2144  2.2539   61 

22 DEPI 91  4  0.0211  1.9619   87 

23 SGAI 62  2  -0.0851  2.1179   60 

24 TATA 7  7  -1.6540  1.6724   - 

25 LVGI 84  -  -0.0762  2.0600   84 

26 F_Re_8V 0  -  -4.5000  5.5000   - 

 

จากตาราง 4.2 พบคานอกเกณฑรายตัวแปร ดังน้ี  1) อัตราสวนเงินทุน

หมุนเวียน (CR) มีแตคานอกเกณฑขอบเขตบน (11.9400) 71 ขอมูล  แสดงวาบางบริษัทอาจมี

อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนที่สูงมาก  2) อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม (WC_TA) มีแต

คานอกเกณฑเกินขอบเขตลาง (-1.6223) 4 ขอมูล แสดงวาบางบริษัทอาจมีหนี้สินหมุนเวียนมากกวา
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สินทรัพยหมุนเวียนอยางมาก  3) อัตราสวนสินทรัพยหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม (CA_TA) ไมมี 

คานอกเกณฑ แสดงวาอัตราสวนสินทรัพยหมุนเวียนตอสินทรัพยรวมมีการกระจายของขอมูล

สม่ำเสมอ  4) อัตราสวนกระแสเงินสด (CFR) มีแตคานอกเกณฑขอบเขตบน (5.5674) 116 ขอมูล 

แสดงวาหลายบริษัทอาจมีการไหลเขาของเงินสดมากเมื่อเทียบกับหนี้สินรวม  5) อัตราสวนกระแส

เงินสดจากการดำเนินงานตอสินทรัพยรวม (CFO_TA) มีคานอกเกณฑขอบเขตลาง (-0.4779)  

2 ขอมูล และคานอกเกณฑขอบเขตบน (0.6136) 3 ขอมูล แสดงวาบางบริษัทอาจมีการไหลเวียน

ของเงินสดจากการดำเนินงานที่สูงหรือต่ำมากเมื่อเทียบกับสินทรัพยรวม  6) อัตราสวนกระแสเงินสด

จากการจัดหาเงินตอยอดขาย (CFF_S) มีคานอกเกณฑขอบเขตลาง (-0.8307) 37 ขอมูล และ 

คานอกเกณฑขอบเขตบน (0.7782) 144 ขอมูล แสดงวาบางบริษัทอาจมีการไหลเวียนของเงินสด

จากกิจกรรมจัดหาเงินที่สูงหรือต่ำมากเมื่อเทียบกับยอดขาย  7) อัตราสวนกำไรขั้นตน (GPM) มีแต

คานอกเกณฑขอบเขตลาง (-86.2825) 7 ขอมูล แสดงวาบางบริษัทอาจมีการขาดทุนขั้นตนในมูลคา

สูงมาก  8) อัตราสวนกำไรสุทธิ (NIM) มีคานอกเกณฑขอบเขตลาง (-54.2875) 111 ขอมูล และมี 

คาเกินเกณฑขอบเขตบน (66.8625) 49 ขอมูล แสดงวาหลายบริษัทอาจมีความสามารถในการทำ

กำไรสุทธิที่ต่ำมาก แตในขณะที่บางบริษัทมีความสามารถในการทำกำไรสุทธิที่สูงมาก  9) อัตราสวน

ผลตอบแทนจากสินทรัพย (ROA) มีคานอกเกณฑขอบเขตลาง (-35.4850) 17 ขอมูล และมี 

คานอกเกณฑขอบเขตบน (43.6150) 11 ขอมูล แสดงวาบางบริษัทอาจมีผลตอบแทนจากสินทรัพย 

ที่สูง (คาเปนบวก) หรือต่ำ (คาเปนลบ)  10) อัตราสวนการหมุนเวียนของสินทรัพยรวม (ATR) มีแต

คานอกเกณฑขอบเขตบน (4.1050) 3 ขอมูล แสดงวาบางบริษัทอาจมีประสิทธิภาพมากในการใช

สินทรัพยเพ่ือสรางรายได  11) อัตราสวนการหมุนเวียนของลูกหนี้การคา (ART) มีแตคานอกเกณฑ

ขอบเขตบน (59.9300) 249 ขอมูล แสดงวาหลายบริษัทอาจมีประสิทธิภาพในการบริหารลูกหน้ี

การคาจากการขายใหมีการชำระหนี้ไดเร็ว  12) อัตราสวนลูกหนี้การคาตอสินทรัพยรวม (AR_TA)  

มีแตคานอกเกณฑขอบเขตบน (0.6606) 6 ขอมูล แสดงวาบางบริษัทอาจมีสัดสวนของลูกหนี้มากเมื่อ

เทียบกับสินทรัพยรวม อาจเกิดจากประสิทธิภาพในการเรียกชำระหนี ้ท ี ่ไมมีประสิทธิภาพ   

13) อัตราสวนสินคาคงเหลือตอสินทรัพยรวม (INV_TA) ไมมีคานอกเกณฑ แสดงวาบริษัทสวนใหญ

อาจมีความสามารถในการบริหารสินคาคงคลังไดใกลเคียงกัน  14) อัตราสวนหนี้สินที่มีภาระดอกเบ้ีย

รวมตอสินทรัพยรวม (TD_TA) ไมมีคานอกเกณฑ แสดงวาบริษัทสวนใหญอาจมีความสามารถในการ

บริหารหนี้สินที่มีภาระดอกเบี้ยไดดีใกลเคียงกัน  15) อัตราสวนหนี้สิน (DR) มีแตคานอกเกณฑ

ขอบเขตบน (2.1813) 3 ขอมูล แสดงวาบางบริษัทที่มีคามากกวา 1 อาจมีหนี้สินรวมมากกวา

สินทรัพยรวมจำนวนมาก  16) อัตราสวนหนี้สินระยะยาวที่มีภาระดอกเบี้ยตอสวนของผูถือหุน 

(LTD_E) มีแตคานอกเกณฑขอบเขตบน (2.4562) 32 ขอมูล แสดงวาบางบริษัทที่มีคามากกวา 1 
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อาจมีภาระหนี้สินระยะยาวที่มีภาระดอกเบี้ยมากกวาสวนของผูถือหุ น  17) อัตราสวนหนี้สิน

หมุนเวียนตอสวนของผูถือหุน (CL_E) มีคานอกเกณฑขอบเขตลาง (-2.8900) 11 ขอมูล และมี 

คาเกินเกณฑขอบเขตบน (3.9516) 65 ขอมูล แสดงวาบางบริษัทที่มีคาเปนบวกอาจมีการพึ่งพา

หนี้สินหมุนเวียนในการดำเนินงานมากทำใหเกิดความเสี่ยงหาไมสามารถจายชำระหนี้เมื ่อครบ

กำหนด และหากมีคาเปนลบอาจใชหนี้สินหมุนเวียนนอยไป  18) ดัชนีลูกหนี้ตอยอดขาย (DSRI)  

มีแตคานอกเกณฑขอบเขตบน (2.7965) 104 ขอมูล แสดงวาหลายบริษัทอาจมีการเปลี่ยนแปลง

นโยบายการใหสินเชื่อที่มีผลกระตุนยอดขายทำใหมีจำนวนลูกหนี้เพิ่มขึ้นและอาจคางชำระนาน   

19) ดัชนีอัตราสวนกำไรขั้นตน (GMI) มีคานอกเกณฑขอบเขตลาง (-0.2486) 125 ขอมูล และมี 

คานอกเกณฑขอบเขตบน (2.2368) 98 ขอมูล แสดงวาบริษัทสวนใหญที่มีคานอยกวา 1 อาจเกิดจาก

ตนทุนวัตถุดิบที่เพิ ่มขึ ้น การเปลี่ยนแปลงในโครงสรางตนทุน หรือการแขงขันทางการตลาดสูง  

ในทางกลับกัน บางบริษัทมีคามากกวา 1 อาจเกิดความเปนไปไดที่ตกแตงรายได  20) ดัชนีคุณภาพ

ของสินทรัพย (AQI) มีคานอกเกณฑขอบเขตลาง (-0.3553) 7 ขอมูล และมีคานอกเกณฑขอบเขตบน 

(2.4017) 134 ขอมูล แสดงวาบางบริษัทที่มีคามากกวา 1 อาจมีการเปลี่ยนแปลงคุณภาพสินทรัพย

ไมมีคุณภาพทใหเกิดความเสี ่ยงขึ ้นกับสินทรัพย  21) ดัชนีการเติบโตของยอดขาย (SGI) มีแต 

คานอกเกณฑขอบเขตบน (2.2539) 61 ขอมูล แสดงวาบางบริษัทอาจมีการเติบโตของยอดขาย 

ที่มากกวาปกอนอยางมาก  22) ดัชนีคาเสื่อมราคา (DEPI) มีคานอกเกณฑขอบเขตลาง (0.0211)  

4 ขอมูล และมีคานอกเกณฑขอบเขตบน (1.9619) 87 ขอมูล แสดงวาหลายบริษัทที่มีคามากกวา 1 

อาจมีการเปลี่ยนแปลงหลักการหรือวิธีการคิดคาเสื่อมราคาลดลงในปปจจุบันเมื่อเทียบกับปกอน 

(ดัชนีคาเสื่อมราคาสูง)  23) ดัชนีคาใชจายในการขายและบริหาร (SGAI) มีคานอกเกณฑขอบเขตลาง 

(-0.0851) 2 ขอมูล และมีคานอกเกณฑขอบเขตบน (2.1179) 60 ขอมูล แสดงวาบางบริษัทที่มี 

คามากกวา 1 อาจมีความพยายามของกิจการในการสรางรายไดเท็จเพื่อใหผลการดำเนินงานดีข้ึน  

24) อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนคงคางตอสินทรัพยรวม (TATA) มีแตคานอกเกณฑขอบเขตลาง  

(-1.6540) 7 ขอมูล แสดงวาบางบริษัทอาจมีการใชดุลยพินิจของผูบริหารในการประมาณการที่ดี

ที่สุดของรายจายที่คาดวาจะผูกพัน ณ วันสิ้นรอบระยะเวลาบัญชี  25) ดัชนีความสามารถในการ

ชำระหนี้ (LVGI) มีแตคานอกเกณฑขอบเขตบน (2.0600) จำนวน 84 ขอมูล แสดงวาบางบริษัทที่มี

คามากกวา 1 อาจมีการกอหนี้สินระยะยาวที่มีภาระดอกเบี้ยในการดำเนินงานเพิ่มขึ้นมากเมื่อเทียบ

กับสินทรัพยรวมจนอาจกระทบตอโครงสรางเงินทุนของบริษัท และ 26) คาการทุจริต (F_RE_8V) 

ไมมีคานอกเกณฑ เพราะขอมูลเปนคา 1 และ 0 งานวิจัยนี้ไดทำภาพแสดงการกระจายของขอมูลคา

นอกเกณฑประกอบทุกตัวแปรในภาคผนวก ก 
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หลังจากการการวิเคราะหขอมูลคานอกเกณฑแลว พบวา มีขอมูลที่เปนคา

นอกเกณฑ 1,714 ขอมูล อยูใน 1,038 ขอมูล คิดเปนรอยละ 34.15 ที่นำออก  คงเหลือขอมูลที่ใชใน

การฝกฝนและทดสอบแบบจำลองจำนวน 2,001 ขอมูล คิดเปนรอยละ 65.48  สำหรับตัวแปรทั้ง 26 

ตัวแปรตองรับการตรวจสอบและคัดเลือกในขั้นตอนถัดไป  ขอมูลสรุปตามตาราง 4.3 

 

ตาราง 4.3  สรุปจำนวนชุดขอมูลและตัวแปรหลังการคัดกรองคานอกเกณฑ (Outlier) 

รายละเอียด 
 จำนวน 

 ขอมูล  ตัวแปร 

ขนาดของกรอบขอมูล (Data Frame)  3,039  26 

หัก ชุดขอมูลที่อยูนอกเกณฑ (ตดัออกทั้งชุดขอมูล)   1,038       0 

ขอมูลที่มีเพื่อใชในการสรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม   2,001     26 

 

4.1.3  การวิเคราะหสถิติเชิงพรรณนา (Descriptive Statistics Analysis) 

งานวิจัยนี้มีการวิเคราะหขอมูลออกเปน 2 สวน คือ การวิเคราะหสถิติเชิงพรรณนาและ

การวิเคราะหสถิติเชิงอนุมานของขอมูล เพื่อใชเปนขอมูลในการตัดสินใจเกี่ยวกับตัวแปรที่ตองใชใน

การสรางโครงขายประสาทเทียมที่เหมาะสม การวิเคราะหขอมูลมีดังนี้ 

4.1.3.1  คาเฉลี่ยและการกระจายของขอมูล 

การวิเคราะหคุณลักษณะของขอมูลในแตละตัวแปรประกอบดวย คาเฉลี่ย

ของชุดขอมูล สวนเบี ่ยงเบนมาตรฐาน พิจารณาการกระจายของขอมูลรอบคาเฉลี ่ย และ 

คาสัมประสิทธิ์การแปรผัน พิจารณาการกระจายของขอมูลเมื่อเทียบกับคาเฉลี่ย เพื่อทำความเขาใจ

ลักษณะพื้นฐานของขอมูล มีรายละเอียดตามตาราง 4.4 

 

ตาราง 4.4  สถิติเชงิพรรณนาการวัดการกระจายของขอมูล 

No. Feature Name Abbrev. Mean 
Standard 
Deviation 

(S.D.) 

Coefficient 
of  

Variation 

1 Current Ratio CR 2.1607 1.8347 0.8491 

2 Working Capital to Total Assets WC_TA 0.1574 0.2193 1.3931 

3 Current Assets to Total Assets CA_TA 0.4264 0.2169 0.5088 

4 Cash Flow Ratio CFR 0.7689 1.0608 1.3796 
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ตาราง 4.4  สถิติเชิงพรรณนาการวัดการกระจายของขอมูล (ตอ) 

No. Feature Name Abbrev. Mean 
Standard 
Deviation 

(S.D.) 

Coefficient 
of  

Variation 

5 Cash Flow from Operation to Total Assets CFO_TA 0.0840 0.0854 1.0165 

6 Cash Flow from Financing to Sales CFF_S -0.0304 0.1818 -5.9870 

7 Gross Profit Margin GPM 23.8675 14.6281 0.6129 

8 Net Income Margin NIM 7.1143 11.8163 1.6609 

9 Return on Assets ROA 5.1016 6.5079 1.2756 

10 Total Assets Turnover ATR 0.8344 0.5831 0.6988 

11 Accounts Receivable Turnover ART 10.1472 8.9414 0.8812 

12 Accounts Receivable to Total Assets AR_TA 0.1148 0.0937 0.8165 

13 Inventory to Total Assets INV_TA 0.1416 0.1480 1.0456 

14 Interest Bearing Debt to Total Assets TD_TA 0.1111 0.1315 1.1834 

15 Debt Ratio DR 0.4219 0.1979 0.4690 

16 Long Term Debt to Equity LTD_E 0.2736 0.4317 1.5780 

17 Current Liability to Equity CL_E 0.6505 0.6484 0.9967 

18 Days Sales in Receivables Index DSRI 1.0126 0.3448 0.3406 

19 Gross Margin Index GMI 0.9978 0.2883 0.2890 

20 Asset Quality Index AQI 1.0205 0.3146 0.3083 

21 Sales Growth Index SGI 1.0437 0.2206 0.2114 

22 Depreciation Index DEPI 0.9938 0.1966 0.1978 

23 Sales, General and Admin. Exp. Index SGAI 1.0176 0.1982 0.1948 

24 Total Accrual to Total Assets TATA -0.0002 0.2292 -935.3783 

25 Leverage Index LVGI 0.9828 0.2146 0.2184 

26 Fraud (8 Index) F_Re_8V 0.4258 0.4946 1.1616 

 

จากตาราง 4.4 งานวิจัยนี้ทำการวิเคราะหขอมูลดวยคาเฉลี่ย (Mean) แสดง

ถึงคากลางของขอมูล สวนเบี่ยงเบนมาตรฐาน (SD) แสดงถึงการกระจายตัวของขอมูลจากคาเฉลี่ย 

และคาสัมประสิทธิ์การแปรผัน (CV) เปนอัตราสวนระหวางสวนเบี่ยงเบนมาตรฐานและคาเฉลี่ย  

ที่แสดงถึงการกระจายตัวของขอมูลในเชิงสัมพัทธเมื่อเทียบกับคาเฉลี่ย  เพื่อใหเห็นภาพรวมของการ

กระจายตัวของขอมูลอยางชัดเจนดวยการอธิบายคาเฉลี่ยและคาสัมประสิทธิ์การแปรผัน ดังนี้  

1) อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียน (CR) ของบริษัทสวนใหญมีคาเฉลี่ย (2.1607) แสดงวามีสินทรัพย
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หมุนเวียนมากกวาหนี้สินหมุนเวียน ซึ่งสูงกวาเกณฑปกติที่ 1.0 อยางมาก และคา CV (0.8491) 

แสดงการกระจายตัวของขอมูลปานกลางเมื่อเทียบกับคาเฉลี่ย อาจเกิดจากความเสี่ยงที่แตกตางกัน

ในการชำระหนี้ระยะสั้น  2) อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม (WC_TA) ของบริษัท 

สวนใหญมีคาเฉลี่ย (0.1574) อยูในระดับต่ำ และคา CV (1.3931) แสดงการกระจายตัวของขอมูลสูง

เมื่อเทียบกับคาเฉลี่ย อาจเกิดจากการบริหารสินทรัพยหมุนเวียนและหนี้สินหมุนเวียนของแตละ

บริษัท  3) อัตราสวนสินทรัพยหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม (CA_TA) ของบริษัทสวนใหญมีคาเฉลี่ย 

(0.4264) ถืออยูในระดับปานกลาง และคา CV (0.5088) แสดงการกระจายตัวของขอมูลปานกลาง

เมื่อเทียบกับคาเฉลี่ย อาจเกิดจากการบริหารสินทรัพยหมุนเวียนที่แตกตางกัน  4) อัตราสวนกระแส

เงินสด (CFR) ของบริษัทสวนใหญมีคาเฉลี่ย (0.7689) อยูในระดับปานกลาง และคา CV (1.3796) 

แสดงการกระจายตัวของขอมูลสูงเมื่อเทียบกับคาเฉลี่ย อาจเกิดจากการบริหารกระแสเงินสดท่ี

แตกตางกันในแตละบริษัท  5) อัตราสวนกระแสเงินสดจากการดำเนินงานตอสินทรัพยรวม 

(CFO_TA) ของบริษัทสวนใหญมีคาเฉลี่ย (0.0840) อยูในระดับต่ำ และคา CV (1.0165) แสดงการ

กระจายตัวของขอมูลสูงเมื ่อเทียบกับคาเฉลี ่ย อาจเกิดจากการบริหารกระแสเงินสดจากการ

ดำเนินงานที่แตกตางกัน  6) อัตราสวนกระแสเงินสดจากการจัดหาเงินตอยอดขาย (CFF_S) ของ

บริษัทสวนใหญมีคาเฉลี่ย (-0.0304) ถือวาอยูในระดับต่ำ จึงมีความเสี่ยงสูงจากการไหลออกของ

เงินทุนจากการจัดหาเงิน และคา CV (-5.9870) แสดงการกระจายตัวของขอมูลสูงมากเมื่อเทียบกับ

คาเฉลี่ย อาจเกิดจากการบริหารจัดการกระแสเงินสดจากการจัดหาเงินและรายไดจากยอดขายท่ี

แตกตางกัน  7) อัตราสวนกำไรขั ้นตน (GPM) ของบริษัทสวนใหญมีคาเฉลี ่ย (23.8675) ถือวา

สามารถควบคุมตนทุนที่ดี และคา CV (0.6129) แสดงการกระจายตัวของขอมูลปานกลาง อาจ 

เกิดจากการบริหารจัดการควบคุมตนทุนและการทำกำไรที่แตกตางกัน  8) อัตราสวนกำไรสุทธิ (NIM) 

ของบริษัทสวนใหญมีคาเฉลี่ย (7.1143) ถือวาสามารถทำกำไรสุทธิจากยอดขายในระดับปานกลาง 

และคา CV (1.6609) แสดงการกระจายตัวของขอมูลสูง อาจเกิดจากความไมแนนอนสูงในการทำ

กำไรสุทธิ การบริหารจัดการ การดำเนินงาน หรือปจจัยภายนอกที่แตกตางกัน  9) อัตราสวน

ผลตอบแทนจากสินทรัพย (ROA) ของบริษัทสวนใหญมีคาเฉลี่ย (5.1016) ถือใชสินทรัพยเพื่อสราง

ผลตอบแทน(ผลกำไร)ไดอยางมีประสิทธิภาพอยูในระดับปานกลาง และคา CV (1.2756) แสดงการ

กระจายตัวของขอมูลสูง อาจเกิดจากความไมแนนอนสูงในการสรางผลตอบแทนจากสินทรัพยของ

แตละบริษัท  10) อัตราสวนการหมุนเวียนของสินทรัพยรวม (ATR) ของบริษัทสวนใหญมีคาเฉลี่ย 

(0.8344) ถือสามารถใชสินทรัพยเพื ่อสรางยอดขายปานกลาง และคา CV (0.6988) แสดงการ

กระจายตัวของขอมูลปานกลาง อาจเกิดจากความไมแนนอนในการใชสินทรัพยเพื่อสรางยอดขาย  

11) อัตราสวนการหมุนเวียนของลูกหนี้การคา (ART) ของบริษัทสวนใหญมีคาเฉลี่ย (10.1472) ถือวา
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สามารถเรียกเก็บเงินจากลูกหนี้ไดอยางรวดเร็วและมีประสิทธิภาพสูง และคา CV (0.8812) แสดง

การกระจายตัวของขอมูลปานกลาง อาจเกิดจากความไมแนนอนในการบริหารจัดการลูกหน้ี 

ระยะเวลาเครดิต หรือปจจัยภายนอกที่แตกตางกัน  12) อัตราสวนลูกหนี้การคาตอสินทรัพยรวม 

(AR_TA) ของบริษัทสวนใหญมีคาเฉลี่ย (0.1148) ถือวามีสัดสวนในระดับปานกลาง และคา CV 

(0.8165) แสดงการกระจายตัวของขอมูลปานกลาง อาจเกิดจากความไมแนนอนในการบริหาร

จัดการลูกหนี้ที่แตกตางกันหรือปจจัยภายนอกที่สงผลกระทบตอการเก็บรวบรวมเงินสดของบริษัท  

13) อัตราสวนสินคาคงเหลือตอสินทรัพยรวม (INV_TA) ของบริษัทสวนใหญมีคาเฉลี่ย (0.1416) ถือ

วาอยูในระดับต่ำ และคา CV (1.0456) แสดงการกระจายตัวของขอมูลสูง อาจเกิดจากความไม

แนนอนจากการจัดการสินคาคงเหลือที่แตกตางกัน หรือปจจัยภายนอกที่สงผลกระทบตอการจัดการ

สินคาคงเหลือของบริษัท  14) อัตราสวนหนี้สินที่มีภาระดอกเบี้ยรวมตอสินทรัพยรวม (TD_TA) ของ

บริษัทสวนใหญที่คาเฉลี่ย (0.1111) ถืออยูในระดับต่ำ และคา CV (1.1834) แสดงการกระจายตัว

ของขอมูลสูง อาจเกิดจากความไมแนนอนจากการบริหารจัดการหนี้สินที่แตกตางกัน หรือปจจัย

ภายนอกที่สงผลกระทบตอการจัดการหนี้สินของบริษัท  15) อัตราสวนหนี้สิน (DR) ของบริษัท 

สวนใหญมีคาเฉลี ่ย (0.4219) ถือวามีอัตราสวนที ่ปานกลาง และคา CV (0.4690) แสดงการ 

กระจายตัวของขอมูลปานกลาง อาจเกิดจากความไมแนนอนจากการบริหารจัดการหนี ้สินท่ี 

แตกตางกัน หรือปจจัยภายนอกที่สงผลกระทบตอการจัดการหนี้สินของบริษัท  16) อัตราสวนหนี้สนิ

ระยะยาวที่มีภาระดอกเบี้ยตอสวนของผูถือหุน (LTD_E) ของบริษัทสวนใหญมีคาเฉลี่ย (0.2736)  

ถือวาอยูในระดับบานกลาง และคา CV (1.5780) แสดงการกระจายตัวของขอมูลสูง อาจเกิดจาก

ความไมแนนอนจากการบริหารจัดการหนี้สินระยะยาวที่แตกตางกัน หรือปจจัยภายนอกที่สงผล

กระทบตอการจัดการหนี้สินของบริษัท  17) อัตราสวนหนี้สินหมุนเวียนตอสวนของผูถือหุน (CL_E) 

ของบริษัทสวนใหญมีคาเฉลี่ย (0.6505) ถือวาอยูในระดับปานกลาง และคา CV (0.9967) แสดงการ

กระจายตัวของขอมูลสูง อาจเกิดจากมีบริษัทจำนวนมากที่มีคาสัดสวนนี้แตกตางกันไปอยางมาก  

18) ดัชนีลูกหนี้ตอยอดขาย (DSRI) ของบริษัทสวนใหญมีการเติบโตที่ดีขึ้นกวาปกอน (1.0126) ถือวา

อยูในระดับปานกลาง และคา CV (0.3406) แสดงการกระจายตัวของขอมูลต่ำ อาจมีความแปรปรวน

ไมมากในการจัดการลูกหน้ี  19) ดัชนีอัตราสวนกำไรขั้นตน (GMI) ของบริษัทสวนใหญมีคาเฉลี่ย 

(0.9978) ถือวาบริษัทสวนใหญสามารถรักษากำไรขั ้นตนไดในระดับคอนขางคงที่ และคา CV 

(0.2890) แสดงการกระจายตัวของขอมูลต่ำ อาจเกิดจากความแปรปรวนไมมากเกินไปในการรักษา

กำไรขั้นตนของแตละบริษัท  20) ดัชนีคุณภาพของสินทรัพย (AQI) ของบริษัทสวนใหญมีคาเฉลี่ย 

(1.0205) มีคา AQI มีความคงที่ในระดับปานกลาง และคา CV (0.3083) แสดงการกระจายตัวของ

ขอมูลต่ำ อาจเกิดจากความแปรปรวนของคุณภาพสินทรัพยที่ไมมากเกินไป  21) ดัชนีการเติบโตของ
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ยอดขาย (SGI) ของบริษัทสวนใหญมีคาเฉลี่ย (1.0437) มีคา SGI มีความคงที่ในระดับปานกลาง และ

คา CV (0.2114) แสดงการกระจายตัวของขอมูลต่ำ อาจเกิดจากความแปรปรวนไมมากเกินไปในการ

เติบโตของยอดขายของแตละบริษัท  22) ดัชนีคาเสื่อมราคา (DEPI) ของบริษัทสวนใหญมีคาเฉลี่ย 

(0.9938) ถือวาคา DEPI มีความคงที่เมื่อเปรียบเทียบกับชวงเวลากอนหนา และคา CV (0.1978) 

แสดงการกระจายตัวของขอมูลต่ำ อาจเกิดจากความแปรปรวนไมมากเกินไปในการคำนวณ 

คาเสื่อมราคาของแตละบริษัท  23) ดัชนีคาใชจายในการขายและบริหาร (SGAI) ของบริษัทสวนใหญ

มีคาเฉลี ่ย (1.0176) มีการเพิ ่ม SGAI ขึ ้นในระดับปานกลาง และคา CV (0.1948) แสดงการ 

กระจายตัวของขอมูลต่ำ อาจเกิดจากความแปรปรวนไมมากเกินไปในการบริหารคาใชจายในการขาย

และบริหารของแตละบริษัท  24) อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนคงคางตอสินทรัพยรวม (TATA) ของ

บริษัทสวนใหญมีคาเฉลี่ย (-0.0002) มีการบริหารจัดการเงินทุนหมุนเวียนที่มีประสิทธิภาพ โดยมี

คาเฉลี่ยที่ใกลเคียงกับศูนยมาก และคา CV (-935.3783) แสดงการกระจายของตัวขอมูลสูงมาก อาจ

เกิดจากความแปรปรวนอยางมากในการบริหารจัดการเงินทุนหมุนเวียนของแตละบริษัท  25) ดัชนี

ความสามารถในการชำระหนี ้ (LVGI) ของบริษัทสวนใหญมีคาเฉลี ่ย (0.9828) ถือวาสามารถ 

ใชสินทรัพยของบริษัทในการชำระหนี้ที่มีอยูในระดับปานกลาง และคา CV (0.2184) แสดงการ

กระจายตัวของขอมูลต่ำ อาจเกิดจากความแปรปรวนที่นอยมากเปนสัญญาณบงบอกถึงความ

สม่ำเสมอในการจัดการหนี้สินของบริษัท และ 26) การทุจริต (F_Re_8V) ของบริษัทสวนใหญเปน

แบบไมมีการทุจริตมากกวาการทุจริต พิจารณาจากคาเฉลี่ย (0.4258) ที่มีคาเฉลี่ยต่ำกวา 0.5 เพราะ

มีคาของการไมทุจริต (0) มากกวา การทุจริต (1) และคา CV (1.1616) อยูในระดับสูง 

โดยสรุปพบวา ตัวแปรทางการเงินของบริษัทสวนใหญมีความสามารถใน

การชำระหนี ้สินระยะสั ้นไดดี มีสินทรัพยหมุนเวียนที ่เพียงพอ และมีกระแสเงินสดจากการ

ดำเนินงานที่คอนขางมั ่นคง อยางไรก็ตาม การกระจายตัวของอัตราสวนการเงินบางตัว เชน 

อัตราสวนกระแสเงินสด และอัตราสวนเงินทุนหมุนเวียน มีความแปรปรวนคอนขางสูง แสดงใหเห็น

ถึงความไมแนนอนในดานการบริหารจัดการกระแสเงินสดและสินทรัพยหมุนเวียนของบางบริษัท  

อีกทั้งยังมีความหลากหลายในประสิทธิภาพการใชสินทรัพยและการจัดการหนี้สินของแตละบริษัท 

โดยมีบางบริษัทที่มีการหมุนเวียนสินทรัพยและลูกหนี้การคาไดอยางมีประสิทธิภาพ ในขณะท่ี 

บางบริษัทอาจมีความสามารถในการเก็บรวบรวมเงินสดจากลูกหนี ้ต ่ำกวา อยางไรก็ตาม  

คาสัมประสิทธิ์การแปรปรวนที่สูงแสดงถึงการกระจายตัวที่ไมสม่ำเสมอของขอมูล แตบางตัวแปร

เชน ดัชนีความสามารถในการชำระหนี้กลับมีการกระจายตัวที่ต่ำ แสดงถึงความสม่ำเสมอในการ

จัดการหนี้สินของบริษัทสวนใหญ 
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4.1.3.2  ความเบและความโดงของขอมูล 

การศึกษาคุณลักษณะของขอมูลผานคาความเบและความโดง ทำใหทราบ

รูปแบบการกระจายของขอมูลในชุดขอมูลที ่ตองการศึกษา สวนผลการประเมินความเบและ 

ความโดงของขอมูลที่ใชในการฝกฝนและประเมินแบบจำลองที่นำมาใชนั้นมีขอมูลตามตาราง 4.5 

 

ตาราง 4.5  สถิติเชงิพรรณนาชวงการเบและความโดงของขอมูล 

No. Variance name Abbrev. Skewness  Kurtosis* 

1 Current Ratio CR 1.9393  3.9986 

2 Working Capital to Total Assets WC_TA -0.0415  1.5883 

3 Current Assets to Total Assets CA_TA 0.2920  -0.8068 

4 Cash Flow Ratio CFR 2.1005  4.2457 

5 Cash Flow from Operation to Total Assets CFO_TA 0.2911  2.2524 

6 Cash Flow from Financing to Sales CFF_S 0.4118  4.6245 

7 Gross Profit Margin GPM 0.7321  0.3770 

8 Net Income Margin NIM 0.4062  5.1862 

9 Return on Assets ROA 0.4876  2.8857 

10 Total Assets Turnover ATR 1.6307  4.3855 

11 Accounts Receivable Turnover ART 2.5066  7.7905 

12 Accounts Receivable to Total Assets AR_TA 1.4858  2.8941 

13 Inventory to Total Assets INV_TA 1.7304  4.0607 

14 Interest Bearing Debt to Total Assets TD_TA 1.2226  0.6656 

15 Debt Ratio DR 0.3616  0.8584 

16 Long Term Debt to Equity LTD_E 2.2145  5.1313 

17 Current Liability to Equity CL_E 1.9263  4.9450 

18 Days Sales in Receivables Index DSRI 0.7774  4.3166 

19 Gross Margin Index GMI -0.0889  3.8156 

20 Asset Quality Index AQI 0.7058  3.6009 

21 Sales Growth Index SGI 1.1050  3.4081 

22 Depreciation Index DEPI 0.7001  3.8914 

23 Sales, General and Admin. Exp. Index SGAI 1.0371  3.9896 

24 Total Accrual to Total Assets TATA -0.1413  1.4338 

25 Leverage Index LVGI 0.3845  3.3494 

26 Fraud (8 Index) F_Re_8V 0.3004  -1.9117 

* Note: The normal value for kurtosis is 3. 
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จากตาราง 4.5 คาความโดงที่แสดงมีคาการแจกแจงปกติของขอมูลที่ 3.00 

และคาความเบพิจารณาจากขอมูล มีรายละเอียดดังนี ้  1) อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียน (CR)  

มีคาความเบ (Skewness) เทากับ 1.9393 แสดงวาขอมูลเบไปทางขวาอยางมาก ซึ่งมีหลายบริษัท 

ที ่ม ีอัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนสูงกวาคาเฉลี ่ยมาก คาความโดง (Kurtosis) เทากับ 3.9986  

การกระจายตัวของขอมูลใกลคาเฉลี่ยเล็กนอยและมีหางยาว แสดงวามีบริษัทที่มีคา CR สูงมากและมี

คาผิดปกติอยู บาง  2) อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม (WC_TA) มีคาความเบ  

(-0.0415) ไปทางซายเล็กนอย แสดงวามีบางบริษัทมีคา WC_TA สภาพคลองต่ำ คาความโดง 

(1.5883) มีการกระจายตัวแบนกวาปกติและมีหางไมยาว แสดงวาบริษัทสวนใหญมีความสามารถใน

การจัดการเงินทุนหมุนเวียนใกลเคียงกับคาเฉลี่ย  3) อัตราสวนสินทรัพยหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม 

(CA_TA) มีคาความเบ (0.2920) ไปทางขวาเล็กนอย แสดงวาบางบริษัทมีคา CA_TA สูงกวาคาเฉลี่ย

เล็กนอย คาความโดง (-0.8068) มีการกระจายตัวแบนกวาปกติ บงบอกวาบริษัทสวนใหญ 

มีการจัดการสินทรัพยหมุนเวียนที่เสถียรและไมแตกตางกันมากนัก  4) อัตราสวนกระแสเงินสด 

(CFR) มีคาความเบ (2.1005) ไปทางขวา แสดงวาบางบริษัทมีคา CFR สูงกวามาก คาความโดง 

(4.2457) มีการกระจุกตัวใกลคาเฉลี่ยและมีหางยาวมาก อาจเกิดความเสี่ยงที่เพิ่มขึ้นในการวิเคราะห 

CFR  5) อัตราสวนกระแสเงินสดจากการดำเนินงานตอสินทรัพยรวม (CFO_TA) มีคาความเบ 

(0.2911) ไปทางขวาเล็กนอย แสดงวาบางบริษัทมีคา CFO_TA สูงกวาเล็กนอย คาความโดง 

(2.2524) มีการกระจายตัวที่คอนขางแบนและมีหางไมยาว แสดงวาบริษัทสวนใหญมี CFO_TA 

ใกลเคียงกัน  6) อัตราสวนกระแสเงินสดจากการจัดหาเงินตอยอดขาย (CFF_S) มีคาความเบ 

(0.4118) ไปทางขวาเล็กนอย แสดงวาบางบริษัทมีคา CFF_S สูงกวาเล็กนอย คาความโดง (4.6245) 

มีการกระจุกตัวใกลคาเฉลี่ยและมีหางยาว แสดงวามีบางบริษัทที่มีกระแสเงินสดจากการจัดหาเงิน

แตกตางกันมากจากคาเฉลี ่ย  7) อัตราสวนกำไรขั ้นตน (GPM) มีคาความเบ (0.7321) ไปทาง 

ขวาเล็กนอย แสดงวาบางบริษัทมีคา GPM สูงกวาคาเฉลี่ยเล็กนอย คาความโดง (0.3770) มีการ

กระจายตัวแบนกวาปกติและมีหางไมยาว แสดงวาบริษัทสวนใหญมีกำไรขั ้นตนที่ใกลเคียงกัน   

8) อัตราสวนกำไรสุทธิ (NIM) มีคาความเบ (0.4062) ไปทางขวาเล็กนอย แสดงวาบางบริษัทมีคา 

NIM มากกวาคาเฉลี่ยเล็กนอย คาความโดง (5.1862) มีการกระจุกตัวใกลคาเฉลี่ยและมีหางยาวมาก 

แสดงวามีความแตกตางของกำไรสุทธิในบางบริษัทอยางมาก  9) อัตราสวนผลตอบแทนจาก

สินทรัพย (ROA) มีคาความเบ (0.4876) ไปทางขวาเล็กนอย แสดงวาบางบริษัทมีคา ROA สูงกวา

คาเฉลี่ยเล็กนอย คาความโดง (2.8857) มีการกระจุกตัวใกลคาเฉลี่ยและมีหางไมยาว 10) อัตราสวน

การหมุนเวียนของสินทรัพยรวม (ATR) มีคาความเบ (1.6307) ไปทางขวาอยางมาก แสดงวา 

บางบริษัทมีคา ATR สูงกวาคาเฉลี ่ยอยางมาก คาความโดง (4.3855) มีการกระจุกตัวมากใกล
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คาเฉลี่ยและมีหางไมยาว แสดงวามีบริษัทที่มีการใชสินทรัพยอยางมีประสิทธิภาพสูงและบางบริษัทท่ี

มีการหมุนเวียนสินทรัพยต่ำกวามาตรฐานอยางมาก  11) อัตราสวนการหมุนเวียนของลูกหนี้การคา 

(ART) มีคาความเบ (2.5066) ไปทางขวาอยางมาก แสดงวาบางบริษัทมีคา ART สูงกวาคาเฉลี่ย 

อยางมาก คาความโดง (7.7905) มีการกระจุกตัวใกลคาเฉลี่ยและมีหางยาวมาก แสดงวามีบริษัทที่มี

ความสามารถในการเรียกเก็บเงินจากลูกหนี้ไดอยางมีประสิทธิภาพสูง แตบางบริษัทอาจมีความเสี่ยง

สูงในการจัดการลูกหนี้การคา  12) อัตราสวนลูกหนี้การคาตอสินทรัพยรวม (AR_TA) มีคาความเบ 

(1.4858) ไปทางขวาอยางมาก แสดงวาบางบริษัทมีคา AR_TA สูงกวาคาเฉลี่ยมาก อาจแสดงถึง

ประสิทธิภาพการบริหารลูกหนี้การคาที่แตกตางกัน คาความโดง (2.8941) มีการกระจุกตัวใกล

คาเฉลี่ยและมีหางไมยาว แสดงวามีบริษัทสวนใหญมีความสามารถในการบริหารลูกหนี้การคา

ใกลเคียงกับคาเฉลี่ย แตบางบริษัทอาจมีความเสี่ยงสูงในการบริหารจัดการลูกหนี้  13) อัตราสวน

สินคาคงเหลือตอสินทรัพยรวม (INV_TA) มีคาความเบ (1.7304) ไปทางขวาอยางมาก แสดงวาบาง

บริษัทมีคา INV_TA สูงกวาคาเฉลี่ยมาก อาจแสดงถึงประสิทธิภาพการบริหารสินคาคงเหลือท่ี

แตกตางกัน คาความโดง (4.0607) มีการกระจุกตัวมากใกลคาเฉลี่ย แสดงวาอาจเกิดความเสี่ยงใน

การบริหารสินคาคงเหลือในบางบริษัท  14) อัตราสวนหนี้สินที่มีภาระดอกเบี้ยรวมตอสินทรัพยรวม 

(TD_TA) มีคาความเบ (1.2226) ไปทางขวาอยางมาก แสดงวาบางบริษัทมีคา TD_TA สูงกวา

คาเฉลี่ยมาก คาความโดง (0.6656) มีการกระจายตัวคอนขางแบน อาจเปนความเสี่ยงทางการเงินท่ี

สูงขึ้นเนื่องจากภาระหนี้สินที่สูง  15) อัตราสวนหนี้สิน (DR) มีคาความเบ (0.3616) ไปทางขวา

เล็กนอย แสดงวาบางบริษัทมีคา DR สูงกวาคาเฉลี่ยบาง คาความโดง (0.8584) มีการกระจายตัว

คอนขางแบนและมีหางไมยาว  16) อัตราสวนหนี้สินระยะยาวที่มีภาระดอกเบี้ยตอสวนของผูถือหุน 

(LTD_E) มีคาความเบ (2.2145) ไปทางขวาอยางมาก แสดงวาบางบริษัทมีหนี้สินระยะยาวที่มี 

ภาระดอกเบี้ยสูงมาก บงบอกถึงภาระทางการเงินและความเสี่ยงที่สูงขึ้น คาความโดง (5.1313)  

มีการกระจุกตัวใกลคาเฉลี่ยและมีหางยาว แสดงวามีบริษัทบางแหงที่มีภาระดอกเบี้ยสูงมากและ

ความหลากหลายของกลุมบริษัทที่มีภาระดอกเบี้ยสูง  17) อัตราสวนหนี้สินหมุนเวียนตอสวนของ 

ผูถือหุน (CL_E) มีคาความเบ (1.9263) ไปทางขวาอยางมาก แสดงวาบางบริษัทมีหนี้สินหมุนเวียน

สูงมาก บงบอกถึงภาระทางการเงินและความเสี่ยงที่สูงขึ้น คาความโดง (4.9450) มีการกระจุกตัว

ใกลคาเฉลี่ยและมีหางยาว แสดงวามีบริษัทบางแหงที่มีหนี้สินหมุนเวียนและมีความหลากหลายใน

กลุมบริษัทที่มีหนี้สินหมุนเวียนสูงมาก  18) ดัชนีลูกหนี้ตอยอดขาย (DSRI) มีคาความเบ (0.7774) 

ไปทางขวา แสดงวาบางบริษัทมีลูกหนี้การคาสูงมาก อาจบงบอกถึงความเสี่ยงทางการเงินที่เพิ่มข้ึน 

คาความโดง (4.3166) มีการกระจุกตัวใกลคาเฉลี่ยและมีหางยาว แสดงวามีบริษัทบางแหงที่มีลูกหน้ี

การคาสูงมากในกลุมเล็กและมีความหลากหลายมากขึ้นในกลุมบริษัทที่มีลูกหนี้การคาสูง  19) ดัชนี
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อัตราสวนกำไรขั ้นตน (GMI) มีคาความเบ (-0.0889) ไปทางซายเล็กนอย แสดงวาบางบริษัทมี 

คา GMI ต่ำมาก อาจเกิดจากการบริหารจัดการที่ไมมีประสิทธิภาพหรือปญหาทางการเงิน คาความ

โดง (3.8156) มีการกระจุกตัวใกลคาเฉลี่ยและมีหางยาว แสดงวาบางบริษัทมี GMI แตกตางกันจาก

บริษัทอื ่น  20) ดัชนีคุณภาพของสินทรัพย (AQI) มีคาความเบ (0.7058) ไปทางขวา แสดงวา 

บางบริษัทมีคา AQI สูงมาก อาจเกิดจากการบริหารสินทรัพยที่มีประสิทธิภาพหรือการลงทุนใน

สินทรัพยที่มีคุณภาพสูง คาความโดง (3.6009) มีการกระจุกตัวใกลคาเฉลี่ยและมีหางยาว ทำใหบาง

บริษัทมีคา AQI แตกตางกันจากบริษัทอื่น  21) ดัชนีการเติบโตของยอดขาย (SGI) มีคาความเบ 

(1.1050) ไปทางขวา แสดงวาบางบริษัทมีการเติบโตของยอดขายสูงมาก อาจเกิดจากการขยายธุรกิจ

หรือการเพิ่มประสิทธิภาพในการขาย คาความโดง (3.4081) มีการกระจุกตัวใกลคาเฉลี่ยและมีหางไม

ยาว แสดงวามีคาผิดปกติที่ไมสูง ทำใหบางบริษัทมีคา SGI ที่แตกตางกันมากจากบริษัทอื่น  22) ดัชนี

คาเสื่อมราคา (DEPI) มีคาความเบ (0.7001) ไปทางขวา แสดงวาบางบริษัทมีคาเสื่อมราคาสูงมาก 

อาจเกิดจากการลงทุนในสินทรัพยถาวรที่มีมูลคาสูงหรือการปรับปรุงสินทรัพยเดิมมากกวาบริษัทอื่น 

คาความโดง (3.8914) มีการกระจุกตัวใกลคาเฉลี่ยและมีหางไมยาว แสดงวามีคาผิดปกติที่ไมสูง  

ทำใหบางบริษัทมีคาเสื่อมราคาที่แตกตางกันมากจากบริษัทอื่น  23) ดัชนีคาใชจายในการขายและ

บริหาร (SGAI) มีคาความเบ (1.0371) ไปทางขวา แสดงวาบางบริษัทมีคาใชจายในการขาย 

และบริหารสูงมาก อาจเกิดจากการลงทุนในกิจกรรมการขายและการบริหารที่สูงกวาบริษัทอ่ืน  

คาความโดง (3.9896) มีการกระจุกตัวใกลคาเฉลี่ยและมีหางไมยาว แสดงวามีคาผิดปกติที่ไมสูง  

ทำใหบางบริษัทมีคาใชจายในการขายและบริหารที่แตกตางกันจากบริษัทอื่น  24) อัตราสวนเงินทุน

หมุนเวียนคงคางตอสินทรัพยรวม (TATA) มีคาความเบ (-0.1413) ไปทางซาย แสดงวาบางบริษัท 

มีคา TATA ต่ำมาก อาจเกิดจากการคำนวณรายไดและคาใชจายอยางระมัดระวัง คาความโดง 

(1.4338) มีการกระจายตัวกวางและมีหางไมยาว แสดงวามีนโยบายการบัญชีของบริษัทในกลุม 

มีความหลากหลาย  25) ด ัชนีความสามารถในการชำระหนี ้  (LVGI) มีค าความเบ (0.3845)  

ไปทางขวาเล็กนอย แสดงวาบางบริษัทมีความสามารถในการชำระหนี้สูงมาก คาความโดง (3.3494) 

มีการกระจุกตัวใกลคาเฉลี่ยและมีหางไมยาว แสดงวามีบางบริษัทที่มีความสามารถในการชำระหน้ี 

สูงมากหรือมีการจัดการหนี้สินที่ผันผวน และ 26) คาการทุจริต (Fraud: F_RE_8V) เปนการเก็บ 

คาแบบสองคา (Binary) คือ 0 = ไมทุจริต และ 1 = ทุจริต 

โดยสรุปพบวา อัตราสวนทางการเงินที่มีคาความเบในการกระจายตัวของ

ขอมูลที่สมดุลแสดงใหเห็นถึงบริษัทสวนใหญมีความสามารถใกลเคียงกัน ไดแก อัตราสวนเงินทุน

หมุนเวียนตอสินทรัพยรวม (WC_TA)  อัตราสวนสินทรัพยหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม (CA_TA) และ

อัตราสวนกระแสเงินสดจากการดำเนินงานตอสินทรัพยรวม (CFO_TA) สำหรับอัตราสวนทาง
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การเงินที่มีคาเบไปทางบวกมาก ไดแก อัตราสวนกระแสเงินสด (CFR) อัตราสวนการหมุนเวียนของ

ลูกหนี้การคา (ART) และอัตราสวนหนี้สินระยะยาวที่มีภาระดอกเบี้ยตอสวนของผูถือหุน (LTD_E) 

สำหรับอัตราสวนที่มีคาความโดงใกลเคียงกับ 3 คือ แสดงถึงการกระจุกตัวของขอมูลสำหรับการ

กระจายตัวที่ปกติและสมดุล ไดแก ดัชนีความสามารถในการชำระหนี้ (LVGI) ดัชนีการเติบโตของ

ยอดขาย (SGI) และ ดัชนีคุณภาพของสินทรัพย (AQI) สวนการกระจุกตัวของขอมูลที่สูงมาก ไดแก 

อัตราสวนการหมุนเวียนของลูกหนี้การคา (ART) อัตราสวนกำไรสุทธิ (NIM) และอัตราสวนหนี้สิน 

ระยาวที่มีภาระดอกเบ้ียตอสวนของผูถือหุน (LTD_E) 

เพื่อประสิทธิภาพที่ดีขึ้นในการพิจารณาคาความเบและคาความโดง งานวิจัย

นี้แสดงไวเปนภาพการกระจายของขอมูล 3 ลักษณะที่นำเสนอไวในภาคผนวก ข คือ การแสดงใน

รูปแบบแผนภาพกลอง (Box plot) เพื่อพิจารณาความเบ  แผนภาพความหนาแนน (Density Plot) 

เพื่อพิจารณาความโดง และแผนภาพไวโอลิน (Violin Plot) สำหรับการผสมผสานแผนภาพกลอง

และแผนภาพความหนาแนเขาไวในภาพเดียวกัน  

4.1.3.3  ขอมูลภายในกลุมเปอรเซ็นไทล 

เปอรเซ็นไทลสามารถบอกคาของขอมูลในแตละชวงเปอรเซ็นไทลที่คาเฉลี่ย 

(�̅�𝑥) ของขอมูลน้ันอยู รายละเอียดตามตาราง 4.6 

 

ตาราง 4.6  สถิติเชิงพรรณนาตำแหนงของขอมูลภายในกลุมเปอรเซ็นไทล  

No. Variance Name Abbrev. Percentile 
     25th      50th      75th 

1 Current Ratio CR 0.9800 1.5300 2.6700 

2 Working Capital to Total Assets WC_TA -0.0032 0.1369 0.3141 

3 Current Assets to Total Assets CA_TA 0.2561 0.4032 0.5950 

4 Cash Flow Ratio CFR 0.1056 0.2925 0.9803 

5 Cash Flow from Operation to Total Assets CFO_TA 0.0318 0.0824 0.1341 

6 Cash Flow from Financing to Sales CFF_S -0.1013 -0.0407 0.0187 

7 Gross Profit Margin GPM 13.0200 21.7600 32.7800 

8 Net Income Margin NIM 1.4850 5.7000 11.7450 

9 Return on Assets ROA 1.0700 4.3600 8.6400 

10 Total Assets Turnover ATR 0.4250 0.7500 1.0700 

11 Accounts Receivable Turnover ART 5.1300 7.2100 11.6950 

12 Accounts Receivable to Total Assets AR_TA 0.0483 0.0905 0.1602 

13 Inventory to Total Assets INV_TA 0.0229 0.1041 0.2056 
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ตาราง 4.6  สถิติเชิงพรรณนาตำแหนงของขอมูลภายในกลุมเปอรเซ็นไทล (ตอ) 

No. Variance Name Abbrev. Percentile 
     25th      50th      75th 

14 Interest Bearing Debt to Total Assets TD_TA 0.0020 0.0567 0.1884 

15 Debt Ratio DR 0.2606 0.4149 0.5775 

16 Long Term Debt to Equity LTD_E 0.0000 0.0635 0.3850 

17 Current Liability to Equity CL_E 0.2157 0.4438 0.8443 

18 Days Sales in Receivables Index DSRI 0.8621 0.9958 1.1432 

19 Gross Margin Index GMI 0.8956 0.9979 1.1099 

20 Asset Quality Index AQI 0.8826 0.9963 1.1230 

21 Sales Growth Index SGI 0.9239 1.0259 1.1248 

22 Depreciation Index DEPI 0.9021 0.9761 1.0678 

23 Sales, General and Admin. Exp. Index SGAI 0.9140 1.0030 1.0967 

24 Total Accrual to Total Assets TATA -0.1545 -0.0129 0.1554 

25 Leverage Index LVGI 0.8854 0.9816 1.0685 

26 Fraud (8 Index) F_Re_8V 0.0000 0.0000 1.0000 

 

จากตาราง 4.6 พบรายละเอียดดังนี้ 1) อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียน (CR) คา 

เปอรเซ็นตไทลที่ 25th  50th และ 75th มีคาไมเกิน 0.9800, 1.5300 และ 2.6700 ตามลำดับ แสดง

วาบริษัทที่ P50th มีความสามารถในการชำระหนี้สินระยะสั้นอยูในเกณฑที่ดี ถึงแมกลุม P25th มีคา

ต่ำกวาเกฑณแตนับวาพอดี แต P75th มีคาเกินเกณฑจนอาจมีความเสี ่ยงในการถือสินทรัพย

หมุนเวียนมากไป  2) อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม (WC_TA) มีคา P25th P50th 

P75th ไมเกิน -0.0032, 0.1369 และ 0.3141 ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ่งหนึ่งที่ P50th มีสภาพ

คลองปานกลาง แตท ี ่  P25th มี WC_TA นอยเก ินไป และ P75th มีสภาพคลองมากเก ินไป   

3) อัตราสวนสินทรัพยหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม (CA_TA) มีคา P25th P50th P75th ไมเกิน 0.2561, 

0.4032 และ 0.5950 ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ่งหนึ่งที่ P50th มี CA_TA ปานกลาง แตที่ P25th 

มีบางบริษัทที ่ CAT_TA นอย และ P75th มี CA_TA มาก  4) อัตราสวนกระแสเงินสด (CFR) มี 

คา P25th P50th P75th ไมเกิน 0.1056, 0.2925 และ 0.9803 ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ่งที่ P50th 

มี CFR ปานกลาง แตที่ P25th มี CFR นอย และที่ P75th มี CFR มาก  5) อัตราสวนกระแสเงินสด

จากการดำเนินงานตอสินทรัพยรวม (CFO_TA) มีคา P25th P50th P75th ไมเกิน 0.0318, 0.0824 

และ 0.1341 ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ ่งหนึ่งที ่ P50th มี CFO_TA ปานกลาง แตที ่ P25th มี 

บางบริษัทที่ CFO_TA นอย และที่ P75th มี CFO_TA มาก  6) อัตราสวนกระแสเงินสดจากการ
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จัดหาเงินตอยอดขาย (CFF_S) มีคา P25th P50th P75th ไมเกิน -0.1013, -0.0407 และ 0.0187 

ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ่งหนึ่งที่ P50th มี CFF_S ปานกลาง แตที่ P25th มีบางบริษัทท่ี CFF_S 

คอนขางนอยหรือเปนลบ และที่ P75th มี CFF_S คอนขางมากหรือเปนบวก  7) อัตราสวนกำไร

ขั้นตน (GPM) มีคา P25th P50th P75th ไมเกิน 13.0200, 21.7600 และ 32.7800 ตามลำดับ แสดง

วาบริษัทครึ่งหนึ่งที่ P50th มี GPM ปานกลาว แตที่ P25th มีบางบริษัทที่ GPM นอย และที่ P75th มี 

GPM คอนขางมาก  8) อัตราสวนกำไรสุทธิ (NIM) มีคา P25th P50th P75th ไมเกิน 1.4850, 5.7000 

และ 11.7450 ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ่งหนึ่งมี NIM ปานกลาง แตที่ P25th มีบางบริษัทที่มี NIM 

คอนขางนอย และ P75th มี NIM คอนขางมาก  9) อัตราสวนผลตอบแทนจากสินทรัพย (ROA)  

มีคา P25th P50th P75th ไมเกิน 1.0700, 4.3600 และ 8.6400 ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ่งหน่ึง 

มี ROA ปานกลาง แตที่ P25th มีบางบริษัทที่ ROA นอย และที่ P75th มี ROA มาก  10) อัตราสวน

การหมุนเวียนของสินทรัพยรวม (ATR) มีคา P25th P50th P75th ไมเกิน 0.4250, 0.7500 และ 

1.0700 ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ่งหนึ่งมี ATR ปานกลาง แตที่ P25th มีบางบริษัทที่ ATR นอย 

และที่ P75th มี ATR มาก  11) อัตราสวนการหมุนเวียนของลูกหนี้การคา (ART) มีคา P25th P50th 

P75th ไมเกิน 5.1300, 7.2100 และ 11.6950 ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ่งหนึ่งมี ART ปานกลาง 

แตที ่ P25th มีบางบริษัทที ่ ART นอย และที ่ P75th มี ART สูง  12) อัตราสวนลูกหนี ้การคา 

ตอสินทรัพยรวม (AR_TA) มีคา P25th P50th P75th ไมเกิน 0.0483, 0.0905 และ 0.1602 ตามลำดบั 

แสดงวาบริษัทครึ่งหนึ่งมี AR_TA ปานกลาง แตที่ P25th มี บางบริษัทที่ AR_TA นอย และที่ P75th 

มี AR_TA มาก  13) อัตราสวนสินคาคงเหลือตอสินทรัพยรวม (INV_TA) มีคา P25th P50th P75th 

ไมเกิน 0.0229, 0.1041 และ 0.2056 ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ่งหนึ่งมี INV_TA ปานกลาง แตท่ี 

P25th มีบางบริษัทท่ี INV_TA นอยมาก และที่ P75th มี INV_TA มาก  14) อัตราสวนหนี้สินที่มี 

ภาระดอกเบี้ยรวมตอสินทรัพยรวม (TD_TA) มีคา P25th P50th P75th ไมเกิน 0.0020, 0.0567 และ 

0.1884 ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ่งหนึ่งมี TD_TA ปานกลาง แตที่ P25th มีบางบริษัทที่ TD_TA 

นอยมาก และที่ P75th มี TD_TA มาก  15) อัตราสวนหนี้สิน (DR) มีคา P25th P50th P75th ไมเกิน 

0.2606, 0.4149 และ 0.5775 ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ่งหนึ่งมี DR ปานกลาง แตที่ P25th มีบาง

บริษัทที่มี DR นอย และที่ P75th มี DR มาก  16) อัตราสวนหนี้สินระยะยาวที่มีภาระดอกเบี้ยตอ

สวนของผูถือหุน (LTD_E) มีคา P25th P50th P75th ไมเกิน 0.0000, 0.0635 และ 0.3850 ตามลำดบั 

แสดงวามีบริษัทบางสวนมี LTD_E ปานกลาง แตที่ P25th มีบางบริษัทที่มี LTD_E นอย และที่ P75th 

มี LTD_E มาก  17) อัตราสวนหนี้สินหมุนเวียนตอสวนของผูถือหุน (CL_E) มีคา P25th P50th P75th 

ไมเกิน 0.2157, 0.4438 และ 0.8443 ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ่งหนึ่งมี CL_E นอย แตที่ P25th 

มีบางบริษ ัทที ่  CL_E นอย และที ่  P75th มี CL_E มาก  18) ด ัชนีล ูกหนี ้ต อยอดขาย (DSRI)  
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มีคา P25th P50th P75th ไมเกิน 0.8621, 0.9958 และ 1.1432 ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ่งหนี่งมี 

DSRI ปานกลาง แตที ่ P25th มีบางบริษัทที ่ DSRI นอย และที ่ P75th มี DSRI มาก  19) ดัชนี

อัตราสวนกำไรขั ้นตน (GMI) มีคา P25th P50th P75th ไมเกิน 0.8956, 0.9979 และ 1.1099 

ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ่งหนึ่งมี GMI นอย แตที่ P25th มีบางบริษัทที่ GMI นอย และที่ P75th  

มี GMI มาก  20) ดัชนีคุณภาพของสินทรัพย (AQI) มีคา P25th P50th P75th ไมเกิน 0.8826, 

0.9963 และ 1.1230 ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ่งหนึ่งมี AQI นอย แตที่ P25th มีบางบริษัทที่ AQI 

นอย และที่ P75th มี AQI มาก  21) ดัชนีการเติบโตของยอดขาย (SGI) มีคา P25th P50th P75th  

ไมเกิน 0.9239, 1.0259 และ 1.1248 ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ่งหนึ่งมี SGI ปานกลาง แตท่ี 

P25th มีบางบริษัทที่ SGI นอย และที่ P75th มี SGI มาก  22) ดัชนีคาเสื่อมราคา (DEPI) มีคา P25th 

P50th P75th ไมเกิน 0.9021, 0.9761 และ 1.0678 ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ่งหนึ่งมี DEPI นอย 

แตที่ P25th มีบางบริษัทที่ DEPI นอย และที่ P75th มี DEPI มาก  23) ดัชนีคาใชจายในการขายและ

บริหาร (SGAI) มีคา P25th P50th P75th ไมเกิน 0.9140, 1.0030 และ 1.0967 ตามลำดับ แสดงวา

บริษัทครึ ่งหนึ ่งมี SGAI นอย แตที ่ P25th มีบางบริษัทที ่ SGAI นอย และที ่ P75th มี SGAI มาก   

24) อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนคงคางตอสินทรัพยรวม (TATA) มีคา P25th P50th P75th ไมเกิน  

-0.1545, -0.0129 และ 0.1554 ตามลำดับ แสดงวาบริษัทครึ่งหนึ่งมี TATA ติดลบมาก แตที่ P25th 

มีบางบริษัทที่ TATA ติดลบเล็กนอย และที่ P75th มี TATA เปนบวก  25) ดัชนีความสามารถในการ

ชำระหนี้ (LVGI) มีคา P25th P50th P75th ไมเกิน 0.8854, 0.9816 และ 1.0685 ตามลำดับ แสดงวา

บริษัทครึ่งหนึ่งมี LVGI ปานกลาง แตที่ P25th มีบางบริษัทที่ LVGI นอย และที่ P75th มี LVGI มาก  

และ 26) การทุจริต (F_Re_8V) มีคา P25th P50th P75th ไมเกิน 0.0000, 0.0000 และ 1.0000 

ตามลำดับ แสดงวามีบริษัทสวนใหญไมมีแนวโนมการทุจริต (คา = 0) เมื่อพิจารณาจาก P50th และ

พบวาบางบริษัทมีการทุจริตในชวง P75th (คา = 1) 

จากการวิเคราะหเปอรเซ็นตไทล พบวา การกระจายตัวของขอมูลบงบอกถึง

ความสามารถในการบริหารจัดการทางการเงินและความเสี่ยงในการทุจริต แบงออกเปน 3 กลุม คือ 

1) ความเสี่ยงการบริหารเงินสดที่มีสภาพคลองสูงเกินได ไดแก อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียน (CR) 

อัตราสวนกระแสเงินสด (CFR) อัตราสวนกระแสเงินสดจากการดำเนินงานตอสินทรัพยรวม 

(CFO_TA) และอัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม (WC_TA)  2) ความเสี่ยงจากการตกแตง

รายได ไดแก อัตราสวนกำไรขั ้นตน (GPM) และอัตราสวนกำไรสุทธิ (NIM) ที ่สูงผิดปกติ และ  

3) ความเสี่ยงจากประสิทธิภาพในการใชสินทรัพย ไดแก สวนอัตราสวนผลตอบแทนจากสินทรัพย 

(ROA) และอัตราสวนการหมุนเวียนของสินทรัพยรวม (ATR) 
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4.1.3.4  การตรวจสอบความสมดลุของขอมูล 

คาเฉลี่ยเปนกลุม (Group Mean) จากการวิเคราะหขอมูลของตัวแปรระหวาง

กลุมที่มีแนวโนมการทุจริตกับไมมีแนวโนมการทุจริตตามตัวแปรแตละตัว ปรากฏตามตาราง 4.7 

 

ตาราง 4.7  คาเฉลี่ยของกลุมภายในตัวแปรตาม 

No. Variance Name Abbrev. 
Group Mean by 

Nonfraud 
(n=1,149) 

Fraud 
(n=852) 

1 Current Ratio CR 1.2835 3.3435 

2 Working Capital to Total Assets WC_TA 0.0258 0.3350 

3 Current Assets to Total Assets CA_TA 0.3209 0.5684 

4 Cash Flow Ratio CFR 0.4480 1.2016 

5 Cash Flow from Operation to Total Assets CFO_TA 0.0869 0.0801 

6 Cash Flow from Financing to Sales CFF_S -0.0229 -0.0403 

7 Gross Profit Margin GPM 23.7975 23.9618 

8 Net Income Margin NIM 6.5996 7.8083 

9 Return on Assets ROA 3.8362 6.8080 

10 Total Assets Turnover ATR 0.7294 0.9758 

11 Accounts Receivable Turnover ART 11.2842 8.6136 

12 Accounts Receivable to Total Assets AR_TA 0.0859 0.1537 

13 Inventory to Total Assets INV_TA 0.0955 0.2036 

14 Interest Bearing Debt to Total Assets TD_TA 0.1572 0.0489 

15 Debt Ratio DR 0.4986 0.3184 

16 Long Term Debt to Equity LTD_E 0.4057 0.0952 

17 Current Liability to Equity CL_E 0.7997 0.4493 

18 Days Sales in Receivables Index DSRI 0.9679 1.0727 

19 Gross Margin Index GMI 0.9739 1.0299 

20 Asset Quality Index AQI 1.0066 1.0391 

21 Sales Growth Index SGI 1.0334 1.0574 

22 Depreciation Index DEPI 0.9869 1.0030 

23 Sales, General and Admin. Exp. Index SGAI 1.0281 1.0034 

24 Total Accrual to Total Assets TATA -0.1488 0.2001 

25 Leverage Index LVGI 0.9906 0.9721 

26 Fraud (8 Index) F_Re_8V   

Note: Grouping according to the M-Score model. Nonfraud refers to companies with no tendency 

of fraud, and fraud refers to companies with a tendency of fraud 
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จากตาราง 4.7 พบวา คาเฉลี ่ยของตัวแปรตนระหวางกลุ มที ่มีการทุจริต 

(Fraud) และกลุมที่ไมมีการทุจริต (Nonfraud) เพื่อดูความแตกตางและตีความหมายของความ

แตกตางเหลานั้น ไดแก  1) อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียน (CR) กลุมไมมีการทุจริต (1.2835) มีคานอย

กวากลุ มมีการทุจริต (3.3435) ประมาณ 2.60 เทา มีความแตกตางมาก แสดงถึงสภาพคลอง 

สูงเกินไป อาจมีการรับรูรายการลูกหนี้ที่ไมสามารถเรียกเก็บเงินได การรับรูรายการสินคาคงเหลือ

เกินจริง การไมรับรู รายการหนี้สินระยะสั้นบางสวน หรือการจัดประเภทของหนี้สินหมุนเวียน 

ไมเหมาะสม  2) อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม (WC_TA) กลุมไมมีการทุจริต (0.0258) 

มีคานอยกวากลุมมีการทุจริต (0.3350) ประมาณ 12.98 เทา มีความแตกตางมาก อาจมีการจัดการ

สินทรัพยหมุนเวียนและหนี้สินหมุนเวียนคลายกับอัตราสวนเงินทุนหมุนเวียน (CR)  3) อัตราสวน

สินทรัพยหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม (CA_TA) กลุมไมมีการทุจริต (0.3209) มีคานอยกวากลุมมีการ

ทุจริต (0.5684) ประมาณ 1.77 เทา มีความแตกตางปานกลาง อาจมีการเพิ่มสินทรัพยหมุนเวียน 

และลดสินทรัพยถาวรดวยการขายหรือไมรับรูรายการสินทรัพย หรือจัดทำนโยบายการรับรูรายการ

สินทรัพยที่มีมูลคาสูงมากจนไมเขาเกณฑการเปนสินทรัพยได  4) อัตราสวนกระแสเงินสด (CFR) 

กลุมไมมีการทุจริต (0.4480) มีคานอยกวากลุมมีการทุจริต (1.2016) ประมาณ 2.68 เทา มีความ

แตกตางมาก อาจมีการปรับเปลี่ยนตัวเลขเงินสดจากการดำเนินงานใหมากกวาหนี้สินหมุนเวียนที่มี 

เพ่ือแสดงใหเห็นวามีเงินสดมากกวาหนี้สินหมุนเวียนเปนจำนวนมาก  5) อัตราสวนกระแสเงินสดจาก

การดำเนินงานตอสินทรัพยรวม (CFO_TA) กลุมไมมีการทุจริต (0.0869) มีคามากกวากลุมมีการ

ทุจริต (0.0801) ประมาณ 1.08 เทา มีความแตกตางเล็กนอย อาจมีความสามารถในการบริหาร

กระแสเงินสดจากการดำเนินงานตอสินทรัพยรวมไมแตกตางกัน  6) อัตราสวนกระแสเงินสดจากการ

จัดหาเงินตอยอดขาย (CFF_S) กลุ มไมมีการทุจริต (-0.0229) มีคามากกวากลุ มมีการทุจริต  

(-0.0403) ประมาณ 1.76 เทา มีความแตกตางปานกลาง อาจมีการบริหารจัดหาเงินดวยวิธีการกูยืม

เงินจากแหลงเงินภายนอกมาก หรือไมสามารถชำระหนี้ไดจึงมีหนี้สินคางมากกวาที่ไดจากยอดขาย  

7) อัตราสวนกำไรขั ้นตน (GPM) กลุ มไมมีการทุจริต (23.7970) มีคานอยกวากลุ มมีการทุจริต 

(23.9618) ประมาณ 1.01 เทา มีความแตกตางเล็กนอย อาจมีการปรับเปลี่ยนตนทุนขายใหลดลง

หรือเพิ่มรายได  8) อัตราสวนกำไรสุทธิ (NIM) กลุมไมมีการทุจริต (6.5996) มีคานอยกวากลุมมีการ

ทุจริต (7.8083) ประมาณ 1.18 เทา มีความแตกตางเล็กนอย อาจมีการปรับเปลี่ยนเพิ่มรายไดหรือ

ลดตนทุนขายและคาใชจายในการดำเนินงานเพื่อใหกำไรสุทธิสูงขึ้น  9) อัตราสวนผลตอบแทนจาก

สินทรัพย (ROA) กลุมไมมีการทุจริต (3.8362) มีคานอยกวากลุมมีการทุจริต (6.8080) ประมาณ 

1.77 เทา มีความแตกตางปานกลาง อาจมีการจัดการกำไรสุทธิใหสูงขึ้นหรือสินทรัพยรวมลดยอดลง  

10) อัตราสวนการหมุนเวียนของสินทรัพยรวม (ATR) กลุมไมมีการทุจริต (0.7294) มีคานอยกวา
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กลุมมีการทุจริต (0.9758) ประมาณ 1.34 เทา มีความแตกตางเล็กนอย อาจมีการเพิ่มรายไดท่ี 

เกินจริง และการลดสินทรัพยรวมโดยการขายหรือการเปลี ่ยนแปลงนโยบายการรับรู รายการ

สินทรัพย  11) อัตราสวนการหมุนเวียนของลูกหนี้การคา (ART) กลุมไมมีการทุจริต (11.2842)  

มีคามากกวากลุมมีการทุจริต (8.6136) ประมาณ 1.31 เทาของกลุมที่ไมมีแนวโนมการทุจริต มีความ

แตกตางเล็กนอย อาจมีความสามารถในการเรียกชำระหนี้ไดชา หรือมีลูกหนี้ที่ไมมีคุณภาพจำนวน

มากอาจเกิดจากการปลอมแปลงยอดขาย  12) อัตราสวนลูกหนี้การคาตอสินทรัพยรวม (AR_TA) 

กลุมไมมีการทุจริต (0.0859) มีคานอยกวากลุมมีการทุจริต (0.1537) ประมาณ 1.79 เทา มีความ

แตกตางมาก อาจมีการจัดการลูกหนี้ที่ไมมีประสิทธิภาพพอ จนทำใหมีลูกหนี้การคาเรียกเก็บไมไดมี

จำนวนมากเมื่อเทียบกับสินทรัพยรวม  13) อัตราสวนสินคาคงเหลือตอสินทรัพยรวม (INV_TA) กลุม

ไมมีการทุจริต (0.0955) มีคานอยกวากลุมมีการทุจริต (0.2036) ประมาณ 2.13 เทา มีความ

แตกตางมาก อาจมีการเก็บสินคาคงเหลือสูงเกินไป ซึ่งอาจเกิดจากการตีราคามูลคาสินคาคงเหลือ 

การมีสินคาคงคลังคางนาน สินคาเสื ่อมคุณภาพ สินคาลาสมัย  14) อัตราสวนหนี ้ส ินที ่มี 

ภาระดอกเบี้ยรวมตอสินทรัพยรวม (TD_TA) กลุมไมมีการทุจริต (0.1572) มีคามากกวากลุมมี 

การทุจริต (0.0489) ประมาณ 0.31 เทา มีความแตกตางมาก อาจมีการหลีกเลี่ยงการรับรูรายการ

หนี้สินที่มีภาระดอกเบี้ยหรือหาแหลงเงินทุนที่ไมมีดอกเบี้ยทดแทน รวมถึงการบริหารภาระหนี้สินท่ี

ไมมีประสิทธิภาพ  15) อัตราสวนหนี้สิน (DR) กลุมไมมีการทุจริต (0.4986) มีคามากกวากลุมมี 

การทุจริต (0.3184) ประมาณ 3.21 เทา มีความแตกตางปานกลาง อาจมีการหลีกเลี่ยงการรับรู

รายการหนี ้ส ิน จัดหาเงินจากแหลงเงินทุนที ่ปลอดภาระดอกเบี ้ย รวมถึงการบริหารจัดการ 

ภาระหนี้สินไมมีประสิทธิภาพ  16) อัตราสวนหนี้สินระยะยาวที่มีภาระดอกเบี้ยตอสวนของผูถือหุน 

(LTD_E) กลุมไมมีการทุจริต (0.4057) มีคามากกวากลุมทุจริต (0.0952) ประมาณ 4.26 เทา มีความ

แตกตางมาก อาจมีการหลีกเลี่ยงการรับรูรายการหนี้สินระยะยาว หรือจัดหาเงินจากแหลงเงินทุน

ปลอดภาระดอกเบี้ย หรือการชำระหนี้สินระยะยาวเดิมและไมสรางภาระหนี้สินใหม ซึ ่งทำให 

ภาระหนี้สินระยะยาวลดลง  17) อัตราสวนหนี้สินหมุนเวียนตอสวนของผูถือหุน (CL_E) กลุมไมมี

การทุจริต (0.7997) มีคามากกวากลุมมีการทุจริต (0.4493) ประมาณ 1.78 เทา มีความแตกตาง

ปานกลาง อาจมีการหลีกเลี ่ยงการรับรู รายการหนี ้สินระยะสั ้น หรือใชแหลงเงินทุนที ่ปลอด 

ภาระดอกเบี้ยในระยะสั้น เพื่อใหเห็นสัดสวนวามีหนี้นอยกวาสวนของผูถือหุน  18) ดัชนีลูกหนี้ตอ

ยอดขาย (DSRI) กลุมไมมีการทุจริต (0.9679) มีคานอยกวากลุมมีการทุจริต (1.0727) ประมาณ 

1.11 เทา มีความแตกตางเล็กนอย อาจมีการจัดการการขายสินคาที่เกินจริงแตการเรียกเก็บชำระหน้ี

หรือการอนุมัติสินเชื ่ออาจยังไมมีประสิทธิภาพ  19) ดัชนีอัตราสวนกำไรขั ้นตน (GMI) กลุม 

ไมมีการทุจริต (0.9739) มีคานอยกวากลุมมีการทุจริต (1.0299) ประมาณ 1.05 เทา มีความ
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แตกตางเล็กนอย อาจมีการลดลงของกำไรขั้นตน อาจเกิดจากการเพิ่มขึ้นของรายไดและลดลงของ

ตนทุนที่อาจไมเกิดขึ้นจริง หรือเปนการรับรูรายการบัญชีไมตรงตามรอบระยะเวลาบัญชี  20) ดัชนี

คุณภาพของสินทรัพย (AQI) กลุมไมมีการทุจริต (1.0066) มีคานอยกวากลุมมีการทุจริต (1.0391) 

ประมาณ 1.03 เทา มีความแตกตางเล็กนอย อาจมีการจัดการสินทรัพยเพื่อใชในการดำเนินงานท่ี 

ไมเหมาะสม การลงทุนในสินทรัพยไมกอใหเกิดรายไดหรือสินทรัพยดอยคุณภาพ  21) ดัชนีการ

เติบโตของยอดขาย (SGI) กลุมไมมีการทุจริต (1.0334) มีคานอยกวากลุมมีการทุจริต (1.0574) 

ประมาณ 1.02 เทา มีความแตกตางเล็กนอย อาจมีการเติบโตของยอดขายที่ไมสม่ำเสมออาจเปน

สัญญาณของการทุจริตหรือการสรางรายไดเท็จ  22) ดัชนีคาเสื่อมราคา (DEPI) กลุมไมมีการทุจริต 

(0.9869) มีคานอยกวากลุมมีการทุจริต (1.0030) ประมาณ 1.02 เทา มีความแตกตางเล็กนอย  

อาจมีการลงทุนในสินทรัพยใหมในปปจจุบัน การรับรูรายการคาเสื่อมราคาต่ำกวาความจริง หรือการ

เปลี่ยนแปลงนโยบายเกี่ยวกับสินทรัพยและคาเสื่อมราคา  23) ดัชนีคาใชจายในการขายและบริหาร 

(SGAI) กลุมไมมีการทุจริต (1.0281) มีคามากกวากลุมมีการทุจริต (1.0034) ประมาณ 1.02 เทา  

มีความแตกตางเล็กนอย อาจมีคาใชจายในการดำเนินงานต่ำลง อันเนื่องมาจากการควบคุมคาใชจาย

ที่มีประสิทธิภาพหรือหลีกเลี่ยงการรับรูรายการคาใชจายเหลานั้น เพื่อใหเทียบกับยอดขายในป

ปจจุบันมีประสิทธิภาพดีกวาปกอน  24) อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนคงคางตอสินทรัพยรวม (TATA) 

กลุมไมมีการทุจริต (-0.1488) มีคานอยกวากลุมมีการทุจริต (0.2001) ประมาณ 1.34 เทา มีความ

แตกตางมาก อาจมีการรับรู รายการหนี้สินลวงหนา หรือรับรู รายการคาใชจายที ่ยังไมเกิดขึ้น 

เปนหนี้สินเพื่อใหมีหนี้สินหมุนเวียนเพิ่มขึ้น และการจัดการเงินทุนหมุนเวียนที่ไมมีประสิทธิภาพ และ 

25) ดัชนีความสามารถในการชำระหนี้ (LVGI) กลุมไมมีการทุจริต (0.9906) มีคามากกวากลุมมี 

การทุจริต (0.9721) ประมาณ 1.02 เทา อาจมีการจัดการภาระหนี้สินใหลดลงที่มีประสิทธิภาพ และ

รับรูรายการสินทรัพยอันเปนเท็จเพิ่ม 

โดยสรุปพบวา กลุมที่มีการทุจริตมักมีการจัดการตัวเลขทางการเงินที่แตกตาง

ไปจากกลุมที่ไมมีการทุจริต สังเกตไดชัดเจนจาการเปรียบเทียบคาระหวางกลุมเปนจำนวนเทา พบวา 

กลุมที่มีแนวโนมการทุจริตมีคาเฉลี่ยของกลุมสูงกวากลุมที่ไมมีแนวโนมการทุจริตที่แตกตางกันอยาง

มาก คือ อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม (WC_TA)  อัตราสวนกระแสเงินสด (CFR)  

อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียน (CR) อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนคงคางตอสินทรัพยรวม (TATA) และ

อัตราสวนสินคาคงเหลือตอสินทรัพยรวม (INV_TA)  โดยเนื้อหาอาจมีรายการบัญชีที่เกี่ยวของ คือ 

รายการเงินสดที่แสดงสูงกวาความเปนจริง รายการลูกหนี้ที่ไมสามารถเรียกเก็บเงินได  รายการสินคา

คงเหลือ (สินคาเกินจริง การตีราคาสินคา สินคาเสื่อมสภาพ และสินคาลาสมัย)  รายการหนี้สินระยะ

สั้นบางสวนรับรูลวงหนา และการจัดประเภทหนี้สินไมเหมาะสม 
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4.1.4  การวิเคราะหสถิติเชิงอนุมาน  

การวิเคราะหสถิติเชิงอนุมาน (Inferential Statistics Analysis) เพื ่อทำนายและ

สรุปผลสำหรับประชากรจากขอมูลตัวอยาง เพื่อทำความเขาใจลักษณะทั่วไปของประชากร 

4.1.4.1  คาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธเพียรสัน 

คาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธเพียรสัน (Pearson’s Correlation Coefficients) 

เปนวิธีการทางสถิติที่ใชวัดความแรงของความสัมพันธเชิงเสนระหวางตัวแปรสองตัว  เพื่อใชในการ

ตัดสินใจเลือกตัวแปรที่เหมาะสมในการวิจัย 

4.1.4.1.1  คาสัมประสิทธิ์สหสมัพันธของตัวแปร 

ตัวแปรทั ้งหมด 26 ตัวเมื ่อทำการคำนวณหาคาสัมประสิทธิ์

สหสัมพันธเพียรสัน ไดคาทั้งหมด 26 คูตัวแปรปราฏขอมูลตามภาพ 4.1 
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ภาพ 4.1  คาสัมประสิทธิ์สหสมัพันธระหวางตัวแปร (Correlation Coefficient) 

Initial Correlation Coefficient Table 
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จากภาพ 4.1 พบวา คู ตัวแปรจำนวน 3 คู  คือ 1) อัตราสวน

เงินทุนหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม (WC_TA) และ อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนคงคางตอสินทรัพยรวม 

(TATA)  2) อัตราสวนหนี้สินที่มีภาระดอกเบี้ยรวมตอสินทรัพยรวม (TD_TA) และ อัตราสวนหนี้สิน

ระยะยาวที ่มีภาระดอกเบี ้ยตอสวนของผู ถือหุ น (LTD_E) และ 3) อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียน 

(Current Ratio: CR) และ อัตราสวนกระแสเงินสด (CFR) มีคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ (Correlation 

Coefficient) มากกวา 0.80 และไมมีคูตัวแปรใดที่มีคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธนอยกวา -0.80 ดังน้ัน

การวิเคราะหคูตัวแปรที่มีคามากกวา 0.80 เปนดังนี้ 

(1) คาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธระหวา WC_TA และ TATA สูงถึง 

0.9124 อยางมีนัยสำคัญ (p-value < 0.05) ความสหสัมพันธที ่สูงมากระหวางตัวแปรทั ้งสอง 

บอกการเคลื่อนไหวไปในทิศทางเดียวกัน คือ WC_TA เพิ่มขึ้น คา TATA มีแนวโนมเพิ่มขึ้นตาม  

อาจมีแนวโนมที่บริษัทมีเงินทุนหมุนเวียนสูงเทียบกับสินทรัพยรวม ที่อาจสงผลใหเกิดการสะสมของ

รายการคงคางสูง บงบอกถึงความสามารถในการจัดการสภาพคลองของบริษัท 

(2) คาสัมประสิทธิ ์สหสัมพันธระหวาง TD_TA และ LTD_E  

มีคา 0.8931 อยางมีนัยสำคัญ (p-value < 0.05) ความสัมพันธบอกไดวาบริษัทมีหนี้สินที่ตอง 

ชำระดอกเบี ้ยสูงเมื ่อเทียบกับสินทรัพยรวม (TD_TA) มักสัมพันธอยางใกลชิดกับการมีหนี ้สิน 

ระยะยาวสูงเมื่อเทียบกับสวนของผูถือหุน (LTD_E) บริษัทอาจมีการใชหนี้สินที่มีภาระดอกเบี้ยสูง

เพ่ือสรางสินทรัพย ก็มีแนวโนมที่มีการใชหนี้สินระยะยาวสูงดวย 

(3) คาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธระหวางอัตราสวนเงินทุนหมุนเวียน 

(CR) และ อัตราสวนกระแสเงินสด (CFR) มีคา 0.8189 อยางมีนัยสำคัญ (p-value < 0.05) แสดงถึง

ความสัมพันธที่มีนัยสำคัญทางสถิติที่แข็งแกรงระหวางตัวแปรทั้งสอง ความสัมพันธบอกไดวาบริษัทมี

ความสามารถในการชำระหนี ้ส ินหมุนเวียนดวยสินทรัพยหมุนเวียน สวน CFR ที ่ส ูงบอกถึง

ความสามารถของบริษัทในการสรางกระแสเงินสดจากการดำเนินงานเพื่อชำระหนี้สินหมุนเวียน 

แสดงวาบริษัทที ่มีความสามารถในการชำระหนี ้สินหมุนเวียนดวยสินทรัพยหมุนเวียนสูงก็มี

ความสามารถในการสรางกระแสเงินสดจากการดำเนินงานสูงดวย  

แตเมื ่อคาสัมประสิทธิ ์สหสัมพันธ (Correlation Coefficient)  

สูงเกินไป ควรนำมาเปนสถิติหนึ่งที ่ใชในการรวมพิจารณาการคัดเลือกตัวแปร เพราะการสราง

แบบจำลองที ่ม ีปญหาความสัมพันธเชิงเสนพหุ (Multicollinearity) ที ่ส ูงทำใหการแยกแยะ

ผลกระทบของตัวแปรทั้งสองเปนไปไดยากและอาจทำใหผลลัพธของแบบจำลองไมนาเชื่อถือ 
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4.1.4.1.2  คาสัมประสิทธิ์สหสมัพันธของตัวแปรตามที่มีตอตัวแปรตน 

ความสัมพันธระหวางตัวแปรที่วิเคราะหในภาพรวมนั้นสามารถ

สามารถเพิ่มการวิเคราะหเฉพาะลงไปกับคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธของตัวแปรตามที่มีตอตัวแปรตน

ตัวอื่น นอกจากประเมินทิศทางความสัมพันธแลว ยังสามารถประเมินความแรงของความสัมพันธ 

เพื่อเปนขอมูลในการรวมตัดสินใจคัดเลือกตัวแปรเพื่อลดขนาดขอมูลที่ใชในการฝกฝนแบบจำลอง 

เพื่อปองกันปญหาการเรียนรูมากเกินไปที่ทำใหแบบจำลองมีประสิทธิภาพไมดี เมื่อนำไปใชกับขอมูล

ใหมที่ไมเคยพบมากอน คาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธแสดงตามภาพ 4.2  

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

ภาพ 4.2  เมทริกซความสมัพันธตัวแปรตนที่มีตอตัวแปรตาม 

 

จากภาพ 4.2 การพิจารณาความสัมพันธระหวางตัวแปรตามท่ี

บอกวาการทุจริตหรือไมทุจริตมีตัวแปรที่มีความสัมพันธเชิงบวกและลบกับการทุจริต โดยตัวแปรที่มี

ความสัมพันธเชิงบวกสูงที ่สุด คือ อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนคงคางตอสินทรัพยรวม (TATA)  

มีคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ (Correlation Coefficient) ที่ 0.7527 ซึ่งบอกวาบริษัทมีการจัดการ

บัญชีแบบหนี้สินคงคางสะสมที่สูงเมื่อเทียบกับสินทรัพยรวม มีแนวโนมสูงที่อาจมีพฤติกรรมทุจริต 
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และอีกตัวแปรที่มีคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธสูง คือ อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม 

(WC_TA) ซึ่งบอกวาบริษัทที่มีเงินทุนหมุนเวียนสูงเมื่อเทียบกับสินทรัพยรวม มีความเสี่ยงที่อาจเกิด

การทุจริตได สวนความสัมพันธเชิงลบ เชน อัตราสวนหนี้สินที่มีภาระดอกเบี้ยรวมตอสินทรัพยรวม 

(TD_TA) และอัตราสวนหนี้สิน (DR) บอกวาบริษัทที่มีหนี้สินสูงหรือตราสารหนี้ที่ตองชำระดอกเบ้ีย

สูงเมื่อเทียบกับสินทรัพยรวม มีแนวโนมการทุจริตนอยลง 

4.1.4.2  จุดขอมูลแสดงความสมัพันธระหวางตัวแปร 

เมทริกซแผนภาพการกระจาย (Scatterplot Matrix) ขอมูลความสัมพันธ

ระหวาง 2 ตัวแปร หรือแผนภาพการเปรียบเทียบคู (Pair Plots) เปนหนึ่งในวิธีการแสดงผลขอมูล 

(Data Visualization) บนแผนภาพการกระจาย (Scatterplot) ที่ตัวแปรถูกจับคูกันและสรางเปน

กราฟแสดงจุดขอมูล เพ่ือใชเปนเครื่องมือในการสำรวจขอมูลที่ใหภาพรวมการกระจายของขอมูลและ

ความสัมพันธระหวางตัวแปรในการชวยระบุความสัมพันธเชิงเสน ความซับซอนระหวางตัวแปร และ

การระบุขอมูลที่เบ่ียงเบนจากแนวโนมปกติ ตามภาพ 4.3  

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

ภาพ 4.3  การกระจายของขอมูลระหวางตัวแปร 

Scatterplot of Data Distribution between TATA and WC_TA Variables 

Correlation Coefficients:  0.9124 
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การวิเคราะหการกระจายของขอมูลระหวางตัวแปรจากภาพ 4.3 แสดงจุด

ขอมูลระหวาง TATA และ WC_TA แสดงความสัมพันธเชิงเสนที่แข็งแกรงพรอมคาสัมประสิทธิ์

สหสัมพันธ 0.912442  เมื่อพิจารณาถึงบัญชีที่ใชในการคำนวณใหไดมาซึ่ง TATA และ WC_TA 

พบวามีสวนประกอบของตัวหารหรือตัวฐานเดียวกัน คือ สินทรัพยรวม (Total Assets) และ 

มีหนี้สินหมุนเวียนรวมกัน ตางกันเพียง WC_TA มีสวนประกอบของสินทรัพยหมุนเวียนเขามาเพ่ิม 

แต TATA ไมมี จึงเปนไปไดที่ทั ้ง 2 ตัวแปร ทั้ง TATA และ WC_TA มีความแข็งแกรงอยางมาก  

เมื่อพิจารณาภาพแสดงจุดขอมูล (Scatterplot Matrix) ทำใหเห็นภาพที่มีลักษณะเปนเสนชัดเจน 

และสำหรับตัวแปรที่เหลือไดนำเสนอภาพแสดงจุดขอมูลไวในภาคผนวก ค 

โดยสรุปพบวา การวิเคราะหคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธเพียรสันของตัวแปร  

มีความสัมพันธเชิงบวกระหวางตัวแปรหลายคู โดยเฉพาะอัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนตอสินทรัพยรวม 

(WC_TA) และอัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนคงคางตอสินทรัพยรวม (TATA) ซึ ่งมีคาสัมประสิทธิ์

สหสัมพันธมากกวา 0.90 และมีนัยสำคัญทางสถิติ (p-value < 0.5) อาจเกิดปญหาความสัมพันธ 

เชิงเสนพหุ สงผลใหการแยกแยะผลกระทบของตัวแปรทั้งสองเปนไปไดยากและอาจทำใหผลลัพธ

ของแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมไมนาเชื่อถือ ดังนั้นควรใชคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธเปนขอมูล

ประกอบในการคัดเลือกตัวแปร นอกจากนี้ การพิจารณาความสัมพันธระหวางตัวแปรตามและ 

ตัวแปรตนพบวามีบางตัวแปรมีความสัมพันธเชิงบวกสูง เชน อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียนคงคาง 

ตอสินทรัพยรวม (TATA) ซึ่งบงบอกถึงความเสี่ยงที่เกิดการทุจริตสูงขึ้น 

 

4.2  การสกัดตัวแปรที่ใชในการเรียนรู 

งานวิจัยนี้สรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมใหมีประสิทธิภาพสำหรับการคาดคะเน

การทุจริต การลดมิติของขอมูลเพื่อลดปญหาความสัมพันธเชิงเสนพหุ (Multicollinearity) ระหวาง

ตัวแปรและเพ่ิมความสามารถในการทำนายของแบบจำลอง 

4.2.1  การลดปญหาความสัมพันธเชิงเสนพหุ  

ในงานวิจัยนี้ มีการลดปญหาความสัมพันธเชิงเสนพหุ (Multicollinearity) ดวยการนำ

ตัวแปร TATA และ WC_TA ออกจากงานวิจัยนี้ ตามการวิเคราะหคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธเพียรสัน 

พบวาตัวแปร TATA และ WC_TA มีความสัมพันธเชิงเสนที่สูง (0.9124) ระวางกันเอง อาจกอใหเกิด

ปญหาความสัมพันธเชิงเสนพหุ (Multicollinearity) และ TATA และ WC_TA มีคาสัมประสิทธิ์

สหสัมพันธเพียรสันกับตัวแปรตามคอนขางสูง ทำใหแบบจำลองมีปญหาในการเรียนรูและทำนายผล 

และเมื ่อพิจารณารวมกับการวิเคราะหขอมูลของตัวแปร พบวา คาสัมประสิทธิ ์การแปรผัน 

(Coefficient of Variation: CV) ของ TATA มีคา CV ที่สูงมากและเปนคาลบ -935.3783 แสดงถึง
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ความไมเสถียรอยางมาก บงบอกวาตัวแปรนี้มีความแปรปรวนสูงและอาจทำใหการวิเคราะหมีความ

ผิดพลาด ในขณะที่ WC_TA มีคา CV เทากับ 1.3931 ซึ่งเสถียรกวา TATA เมื่อพิจารณาในมุมมอง

คาความเบและความโดง TATA มีคาความเบ (-0.1413) ไปทางซาย และคาความโดง (1.4338) 

แสดงการกระจายตัวที่แบนและมีความเสี่ยงในการใชขอมูลที่ไมเสถียร สวน WC_TA มีคาความเบ  

(-0.0415) ไปทางซาย และคาความโดง (1.5883) แสดงการกระจายตัวที่เสถียรกวา TATA สำหรับ

ความแตกต  า งระหว  า งกล ุ  มท ุ จร ิ ตและไม ท ุ จร ิ ต ในต ั วแปร  WC_TA ม ี ค  า เฉล ี ่ ยกลุ ม 

ไมทุจริต (Nonfraud: 0.0258) และกลุมทุจริต (Fraud: 0.3350) แสดงถึงความแตกตางระหวางกลุม

คอนขางมาก และTATA มีคาเฉลี่ยกลุมไมทุจริต (Nonfraud: -0.1488)  และกลุมทุจริต (Fraud: 

0.2001) แสดงถึงความแตกตางระหวางกลุมคอนขางมากเชนกัน 

ดวยเหตุผลดังกลาว การตัดสินใจนำตัวแปร TATA และ WC_TA ออกเปนการพิจารณา

ที่มีความเหมาะสมเพื ่อหลีกเลี ่ยงปญหาความสัมพันธเชิงเสนพหุ และการเลือกตัวแปรที่คงไว 

สามารถใชเกณฑความเสถียรในการกระจายตัว เนื่องจาก TATA มีคา CV ที่ไมเสถียรและคาความเบ

และความโดงที่ไมดีมากกวา WC_TA ดังนั้นเมื่อนำตัวแปร TATA และ WC_TA ออก สามารถชวย

ลดความเสี่ยงในการวิเคราะห เมื่อสกัดตัวแปรแลวคงเหลือขอมูลและตัวแปรดังนี้  

 

รายละเอียด  ชุดขอมูล  ตัวแปร 

ขอมูลและตัวแปรเริ่มตน (หลังนำขอมูลคานอกเกณฑออก)  2,001  26 

หัก ตัวแปรทีถู่กลบออก (TATA และ WC_TA)  0  2 

ขอมูลและตัวแปรที่ทำการปรับปรุง (Cleaning) เพื่อฝกฝนและทดสอบ  2,001  24 

 

4.2.2  การสรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม 

การประยุกตใชขอมูลในการสรางแบบจำลองทางสถิติ ตองตรวจสอบความถูกตองและ

ทดสอบความสามารถในการทำนายผลของแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมอยางรอบคอบ ขอมูล

ที่ไดจากการวิเคราะหคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ การลดปญหาความสัมพันธเชิงเสนพหุที่มากเกินไป 

และการตรวจสอบความสมดุลของขอมูล ชวยใหการสรางแบบจำลองสำหรับการทำนายการทุจริต

ทางการเงินมีความแมนยำในการจำแนกและทำนายผลลัพธไดดีขึ้น 

4.2.3  การแบงขอมูลเพ่ือการฝกฝนและการทดสอบแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม 

งานวิจัยนี้มีขอมูลเพื่อใชในการสรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม ทั้งสิ้น 2,001 

ชุด โดยแบงขอมูลในสัดสวน 70:10:10:10 คือ ขอมูลการฝกฝน ขอมูลการปรับคา ขอมูลการทดสอบ 

และขอมูลการปรับเทียบ ตามลำดับ รายละเอียดชุดขอมูลตามตาราง 4.8 
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ตาราง 4.8  การแบงขอมูลเพื่อใชในการฝกฝนและทดสอบแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม 

Size of … 
Type of DataFrame 

Distribution 
row columns 

   - data 2,001 24 - 

 - x train 1,400 23 y train: 0 : 804 , 1 : 596 

 - x tuning 200 23 y tuning: 0 : 115 , 1 :   85 

 - x calibration 200 23 y calibration: 0 : 115 , 1 :   85 

 - x test 201 23 y test: 0 : 115 , 1 :   86 

 

จากตาราง 4.8 เปนการแบงขอมูลออกเปนชุดขอมูลสำหรับการฝกฝน “x train” เพื่อ

การฝกฝนแบบจำลองเบื้องตน สำหรับการตั้งคาพารามิเตอร “x tuning” เพื่อใชเปนขอมูลในการ

ปรับคาการเรียนรูของแบบจำลองระหวางการฝกฝน สำหรับการปรับเทียบ “x calibration” เพื่อใช

เปนขอมูลปรับเทียบแบบจำลองที่มีความแมนยำใหมีความนาเชื่อถือเพิ่มขึ้นดวยขอมูลที่ไมเคยเห็นมา

กอน และสำหรับการทดสอบ “x test” เพื่อใชเปนขอมูลทดสอบที่แบบจำลองไมเคยเห็นมากอนเพ่ือ

ทดสอบความแมนยำหลังจากไดพารามิเตอรที ่ด ีที ่ส ุดแลว รวมทั ้งการแจกคลาส “y train”,  

“y tuning”, “y calibration”, “y test” ในแตละสวนของขอมูลระหวางการสรางและปรับปรุง

แบบจำลอง 

โดยสรุปพบวา ตัวแปร TATA และ WC_TA มีปญหาความสัมพันธเชิงเสนพหุใน

ระดับสูง จึงตัดตัวแปรทั้ง 2 ออกจากการฝกฝนแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม  ขอมูลการฝกฝน

แบงออกเปน 4 สวน คือ “x train”, “x tuning”, “x calibration”, และ “x test”  ในสัดสวน 

70:10:10:10  เพื่อใหการฝกฝนและทดสอบแบบจำลองมีความเปนระเบียบและสามารถประเมิน

ประสิทธิภาพไดอยางแมนยำ 

 

4.3  ประสิทธิภาพของแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม 

การประเมินประสิทธิภาพพิจารณาจากการปรับคาพารามิเตอรสำหรับประสิทธิภาพสูงสุด 

การประเมินประสิทธิภาพในการทำงานของแบบจำลอง จากการวิเคราะหความเคลื่อนไหวของการ

ฝกฝนแบบจำลอง และการประเมินการกระจายตัวของคาความเอนเอียงและคาน้ำหนักใน

แบบจำลอง ดังตอไปน้ี  
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4.3.1  การปรับคาพารามิเตอรสำหรับประสิทธิภาพสูงสุด 

แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมไดทำการฝกฝน การปรับคา และการทดสอบจนได

คาพารามิเตอรสำหรับประสิทธิภาพสูงสุด (Best Hyperparameters) ตามเกณฑที ่กำหนดแลว 

มีผลลัพธตามตาราง 4.9 

 

ตาราง 4.9  ผลลพัธการปรับคาพารามิเตอรสำหรับประสิทธิภาพสูงสุด (Best Hyperparameters) 

Parameter Score 

Activation sigmoid 

Batch Size 96 

Dropout Rate 0.40 

Epochs 100 

Learning Rate 0.01 

Optimizer adam 

Hidden Layers 2 

Neurons (12, 9) 

 

จากตาราง 4.9  พบวา ผลลัพธที่ดีที่สุดมาจากการใชฟงกชันการกระตุน (Activated 

Function) แบบฟงกชันซิกมอยด (Sigmoid Function) และขนาดของชุดขอมูล (Batch Size)  

คือ 96 ชุด อัตราการละทิ้ง (Dropout Rate) ที่ 0.40 การเรียนรู 100 รอบ (Epochs) อัตราการ

เรียนรู (Learning Rate) ที่ 0.01 การหาคาเหมาะสมที่สุด (Optimizer) แบบ Adam (Adaptive 

Moment Estimation) ชั้นซอนจำนวน 2 ชั้น โดยชั้นซอนที่ 1 และ 2 มีจำนวน 12 นิวรอนและ  

9 นิวรอน ตามลำดับ ปรากฏโครงขายตามภาพ 4.4  
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ภาพ 4.4  จำนวนชั้นและนิวรอนของโครงขายประสาทแบบหลายชั้นที่ดีที่สุด  

 

จากภาพ 4.4 แสดงโครงขายประสาทเทียมที่มี 2 ชั้นซอน โดยชั้นขอมูลนำเขามีจำนวน 

23 นิวรอน แตละนิวรอนรับขอมูลนำเขาจากแตละคุณลักษณะในชุดขอมูลทางการเงินที่ใชในการ

ทำนายการทุจริต เพื่อเตรียมการประมวลผลในชั้นถัดไป คือ ชั้นซอนที่ 1 มี 12 นิวรอน ที่ทำการ

ประมวลผลจากชั้นขอมูลนำเขา ผานการเชื่อมตอที่มีคาความเอนเอียงและคาน้ำหนัก โดยทำการ

คำนวณและสงขอมูลออกไปยังชั้นซอนที่ 2 ในลำดับถัดไป เมื่อชั้นซอนที่ 2 มี 9 นิวรอน ไดรับ 

คาความเอนเอียงและคาน้ำหนัก จึงทำการประมวลผลคลายกันกับชั้นซอนที่ 1 แตประมวลผลท่ี

ซับซอนมากขึ้นกวาชั้นซอนที่ 1 และสงมายังชั้นสุดทายที่เปนชั้นขอมูลสงออกมีเพียง 1 นิวรอน ที่ทำ

หนาที่รวบรวมขอมูลสงออกจากชั้นซอนที่ 2 และออกผลลัพธสุดทาย สำหรับแบบจำลองที่สรางขึ้น

เพื่อการจำแนกประเภทแบบสองคา (Binary Classification) เปนการทำนายความนาจะเปนที่อยู

ระหวาง 0 ถึง 1 คาที่ไดบงบอกวาขอมูลนาจะเปนการทุจริตหรือไม 

 

Dense_6933_input input: [(None, 23) 

InputLayer output: [(None, 23)] 

 

Dense_6933 input: (None, 23) 

Dense output: (None, 12) 

 

Dense_6934 input: (None, 12) 

Dense output: (None, 9) 

 

Dense_6935 input: (None, 9) 

Dense output: (None, 1) 
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4.3.2  ประสิทธิภาพในการทำงานของแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม 

การประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมพิจารณาจาก 

คาภายในการเรียนรูของแบบจำลอง ฮิสโทแกรม และการแจกแจงขอมูล รายละเอียดดังนี ้

4.3.2.1  การวิเคราะหความเคลื่อนไหวของการฝกฝน 

การวิเคราะหผลการฝกฝนของแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมเปน

ขั้นตอนสำคัญในการประเมินประสิทธิภาพและการเรียนรูของแบบจำลอง กราฟที่นำเสนอแสดง 

ใหเห็นถึงการเปลี่ยนแปลงของคาความสูญเสีย (Loss) และความแมนยำ (Accuracy) ตลอดจน 

การฝกฝนตามจำนวนรอบ (Epochs) การเรียนรู  ซึ่งใหขอมูลเกี่ยวกับพัฒนาการของแบบจำลองใน

แตละรอบการเรียนรูการฝกฝนตามภาพ 4.5  

 

ภาพ 4.5  ความสมัพันธระหวางคาความสญูเสียและความแมนยำแตละรอบการฝกฝน 

 

จากภาพ 4.5 สังเกตไดวา คาความสูญเสียลดลงอยางรวดเร็วในชวงตนของ

การฝกฝน โดยเฉพาะในจำนวนรอบการเรียนรูชวงแรก บอกถึงการปรับปรุงของแบบจำลองโครงขาย

ประสาทเทียมในการเรียนรูจากขอมูลอยางมีประสิทธิภาพ และคาความสูญเสียมีแนวโนมคงท่ี

หลังจากผานรอบการเรียนรูที่ 20 เปนตนไป แสดงใหเห็นวาแบบจำลองมีการฝกฝนที่เสถียรและ 

ไดเขาสู สภาวะที่ดีที ่สุด (Convergence) ในจำนวนรอบการเรียนรู ที ่ 92 จากการสังเกตเห็นวา

หลังจากรอบการเรียนรูที่ 90 ความแมนยำมีการผันผวนเล็กนอย อาจเปนสัญญาณของการเริ่มเขาสู

สถานะที่แบบจำลองเรียนรูไดเกือบสมบูรณแลว (Saturation) หรือเปนการสะทอนถึงความตองการ

ในการปรับคาแบบจำลองหรือขอมูลเพิ่มเติมเพื่อปรับปรุงความแมนยำใหสูงขึ้นอีก ในขณะเดียวกัน 

ความแมนยำในการทำนายขอมูลของแบบจำลองเพิ่มขึ้นอยางมีสาระสำคัญในชวงแรกของรอบ 
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การเรียนรู และคอนขางคงที่ในระดับที่สูงหลังจากนั้น ซึ่งเปนสัญญาณที่ดีวา แบบจำลองเรียนรูจาก

ขอมูลไดดีและสามารถทำนายผลลัพธที ่แมนยำไดคงที ่ ซึ ่งเปนเปาหมายหลักของการฝกฝน

แบบจำลอง 

4.3.2.2  ฮิสโทแกรมและการแจกจงขอมูล 

การวิเคราะหและชี ้ว ัดความสามารถของแบบจำลองผานฮิสโทแกรม 

(Histogram) และการแจกแจง (Distribution) ขอมูล  เพื่อใหไดความเขาใจที่ดีขึ้นเกี่ยวกับลักษณะ

และพฤติกรรมของขอมูลที่มีอยู รายละเอียดดังนี้ 

4.3.2.2.1  การแจกแจงของคาความเอนเอียงและคาน้ำหนักในชั้นซอนที่ 1 

การประเมินการแจกแจงของคาความเอนเอียง (Biases) และ 

คาน้ำหนัก (Weights) เปนการตรวจสอบแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมการเรียนรูที่เปนไป 

ในทิศทางที่ถูกตองหรือไม สำหรับภาพ 4.6 เสนอมุมมองเชิงลึกเกี่ยวกับการกระจายตัวของคาความ

เอนเอียงและคาน้ำหนักในชั้นซอนที่ 1 ภายในของแบบจำลอง   

 

Hidden Layer 1 
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ภาพ 4.6  การวิเคราะหการกระจายตัวของคาความเอนเอียงและคาน้ำหนักในชั้นซอนที่ 1 
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จากภาพ 4.6 พบวา คาความเอนเอียงและคาน้ำหนักในชั้นซอน 

ที่ 1 มีการกระจายตัวที่คอนขางแตกตางกัน เมื่อพิจารณาที่คาความเอนเอียง พบการกระจายตัวของ

คาที่มีความเบี่ยงเบนสูงจากศูนย (Zero Center) ซึ่งอาจเปนสัญญาณของการเรียนรูที่ไมสม่ำเสมอ 

หรือแบบจำลองพยายามปรับใหเขากับขอมูลฝกฝนที่มีลักษณะเฉพาะ แตคาน้ำหนักแสดงการ

กระจายตัวที่มีความกวางมากขึ้น โดยมีการปรับคาน้ำหนักในชวงที่กวางเพื่อทำใหแบบจำลอง

สามารถจับจังหวะและความซับซอนของขอมูลไดดีข้ึน การกระจายที่มีคาเบี่ยงเบนสูง อาจบอกถึง

ปญหาในการเรียนรู เชน การเรียนรูที่ชาหรือการไมสามารถจับลักษณะเดนของขอมูลได แตคาความ

เอนเอียงและคาน้ำหนักจากชั้นซอนที่ 1 ตองถูกสงไปชั้นซอนถัดไป เพื่อเขาสูกระบวนการปรับคา

ความเอนเอียงและคาน้ำหนักที่มีความซับซอน 

4.3.2.2.2  การแจกแจงของคาความเอนเอียงและคาน้ำหนักในชั้นซอนที่ 2 

การวิเคราะหและเปรียบเทียบการกระจายตัวของคาความ 

เอนเอียงและคาน้ำหนักในชั้นซอนท่ี 2 ไดรับการปรับปรุงมาจากชั้นซอนที่ 1 เพื่อสำรวจความ

เปลี่ยนแปลงและความสัมพันธกับประสิทธิภาพโดยรวมของแบบจำลองตามภาพ 4.7  
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ภาพ 4.7  การวิเคราะหการกระจายตัวของคาความเอนเอียงและคาน้ำหนักในชั้นซอนที่ 2 
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จากภาพ 4.7 ผลลัพธที่ไดจากแบบจำลองในชั้นซอนที่ 2 พบวา 

คาความเอนเอียงมีการกระจายตัวอยูอยางชัดเจนรอบคา 0 (ศูนย)  ซึ ่งสะทอนถึงการปรับปรุง

พารามิเตอรที ่สมดุลและไมมีความเบี่ยงออกจากศูนย (Zero Center) อยางมีสาระสำคัญ ทั้งน้ี  

การกระจายตัวที่สม่ำเสมอของคาความเอนเอียง ชวยเสริมสรางความมั่นใจวาชั้นซอนที่ 2 นี้ สามารถ

ประมวลผลสัญญาณขอมูลนำเขาอยางเที ่ยงตรงและเหมาะสมตองานที่กำหนด แตคาน้ำหนัก 

มีการกระจายตัวที่มีความหลากหลายของคาที่ปรับปรุง สงผลใหแบบจำลองมีความยืดหยุนในการ

จดจำและตอบสนองตอความซับซอนของลักษณะขอมูลที่หลากหลาย แบบจำลองมีความสามารถใน

การเรียนรูและแยกแยะลักษณะของขอมูลที่มีความแตกตางกันไดดี ทำใหมั่นใจวาแบบจำลองที่สราง

ไดพัฒนาความเขาใจที่ลึกซึ้งตอขอมูลฝกฝน สงผลดีตอประสิทธิภาพในการทำนายหรือการจำแนก

ประเภทขอมูลที่ไมเคยพบมากอน  เมื่อแบบจำลองทำการปรับคาความเอนเอียงและคาน้ำหนักในชั้น

ซอนที่ 2 เรียบรอยแลวตองนำสงคาทั้ง 2 ไปชั้นถัดไป คือ ชั้นขอมูลสงออก 

4.3.2.2.3  การแจกแจงของคาความเอนเอียงและคาน้ำหนักในชั้นขอมูล

สงออก 

โครงขายประสาทเทียมในชั้นขอมูลสงออกมีบทบาทสำคัญในการ

ทำนายหรือการจำแนกผลลัพธจากขอมูลที่โครงขายไดเรียนรูมา การวิเคราะหการกระจายตัวของ 

คาความเอนเอียงและคาน้ำหนักในชั้นขอมูลสงออกนี้ จึงเปนสิ่งสำคัญที่สะทอนถึงการตัดสินใจของ

แบบจำลองและความสามารถในการแยกแยะลักษณะที่ตองการของขอมูล การกระจายของขอมูล

ตามภาพ 4.8  
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ภาพ 4.8  การวิเคราะหการกระจายตัวของคาความเอนเอียงและคาน้ำหนักในชั้นขอมูลสงออก 

 

จากภาพ 4.8 ผลลัพธที ่ไดจากแบบจำลองในชั้นขอมูลสงออก 

พบวา คาความเอนเอียงแสดงการกระจายตัวที่มีหลายจุดสูงสงผานแนวโนมการเรียนรูที่มีความ

เฉพาะเจาะจงและอาจบอกถึงการปรับตัวของชั้นขอมูลสงออกใหเหมาะสมกับการทำนายผลลัพธท่ี

เฉพาะเจาะจง น้ำหนักมีการกระจายตัวที่คอนขางแคบ อาจสะทอนถึงการปรับตัวที่เขมขนเพื่อให

สามารถทำนายคลาสของขอมูลที ่แมนยำและมีความเสถียรในการทำนายผลลัพธ แบบจำลอง

สามารถนำไปปรับปรุงและตอยอดเพื่อพัฒนาแบบจำลองใหมีความคงทนตอขอมูลที่ผิดปกติ 

โดยสรุปพบวา งานวิจัยนี้มีกระบวนการสรางแบบจำลองโครงขาย

ประสาทเทียมดวยการปรับคาพารามิเตอร ไดแก ฟงกชันการกระตุน ขนาดชุดขอมูลยอย อัตราการ

ละทิ้ง จำนวนรอบการเรียนรู และการหาคาเหมาะสมที่สุด สงผลใหไดแบบจำลองที่มีประสิทธิภาพ

สูงสุดในการทำนายการทุจริตทางการเงิน การประเมินและการปรับคาความเอนเอียงและคาน้ำหนัก

ในแตละชั้นของแบบจำลอง ทำใหการประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลองเปนไปอยางแมนยำและ
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นาเชื่อถือจากความสามารถในการทำนายและความทนทานของแบบจำลอง การวิเคราะหคาความ

สูญเสียและความแมนยำในแตละรอบการฝกฝนไดจากการกระจายตัวของคาความเอนเอียงและ 

คาน้ำหนักในแตละชั ้นที ่มีการปรับปรุงความแมนยำในการทำนายของแบบจำลองไดอยางมี

ประสิทธิภาพ 

 

4.4  การประเมินประสิทธิภาพแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม 

การวัดและประเมินประสิทธิภาพแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมในงานวิจัย  

แบงออกเป น 4 ส วน ค ือ  1) การแบงข อม ูลเพ ื ่อการฝ กฝนและการทดสอบแบบจำลอง   

2) คาพารามิเตอรที ่ด ีที ่ส ุด  3) เมทริกซการประเมินประสิทธิภาพ และ 4) ความสำคัญของ

คุณลักษณะ ดังรายละเอียดตอไปนี้ 

4.4.1  เมทริกซการประเมินประสิทธิภาพ  

เมทริกซการประเมินประสิทธิภาพ (Performance Metrics) การสรางแบบจำลอง

โครงขายประสาทเทียม เพื ่อตรวจจับการทุจริตจากขอมูลในงบการเงิน สามารถใชขอมูลจาก 

เมทริกซความสับสนและตารางเมทริกซตาง ๆ เพื่อประเมินประสิทธิภาพของแบบจำลอง โดยเฉพาะ

การเนนไปที่ความสามารถในการตรวจจับกรณีที่มีการทุจริต (คลาส 1)  

4.4.1.1  เมทริกซความสบัสน  

การวิเคราะหผลการประเมินความแมนยำของแบบจำลองโครงขายประสาท

เทียมในรูปแบบเมทริกซความสับสน (Confusion Matrix) แบงออกเปน 4 สวน คือ  1) การทำนาย

ผลบวกที่ถูกตอง  2) การทำนายผลลบที่ถูกตอง  3) การทำนายผลบวกที่ผิดพลาด และ 4) การ

ทำนายผลลบที่ผิดพลาด ผลลัพธจากแบบจำลองตามภาพ 4.9  
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Confusion Matrix of Test Accuracy Evaluation 
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True Negative (TN):  106 

ภาพ 4.9  ผลลพัธเมทริกซความสบัสนจากแบบจำลอง ANNs ที่ดี (Best Model) 

 

จากภาพ 4.9 แสดงถึงตารางความสับสน สามารถอธิบายขอมูลไดดังน้ี 

(1) การทำนายผลบวกที ่ถูกตอง (TP) แบบจำลองทำนายวามีการทุจริต 

(คลาส 1) อยางถูกตอง 83 ครั้ง แสดงวาแบบจำลองสามารถทำนายกรณีที่มีการทุจริตไดอยางถูกตอง

เปนจำนวนมาก ชวยใหสามารถตรวจสอบบัญชีและการทุจริตเพื่อปองกันความเสียหายทางการเงิน

และชื่อเสียงขององคกรไดอยางมีประสิทธิภาพ 

(2) การทำนายผลลบที่ถูกตอง (TN) แบบจำลองทำนายวาไมมีการทุจริต 

(คลาส 0) และความจริงก็ไมมีการทุจริตไดอยางถูกตอง 106 ครั้ง แสดงวาแบบจำลองสามารถ

ทำนายกรณีที่ไมมีการทุจริตไดอยางถูกตองเปนจำนวนมาก  ทำใหลดการแจงเตือนที่ไมจำเปนหรือ

เตือนทั้งที่ไมมีอะไรและทำใหการปฏิบัติงาตรวจสอบบัญชีเปนไปอยางมีประสิทธิภาพ 

(3) การทำนายผลบวกที่ผิดพลาด (FP) แบบจำลองทำนายวามีการทุจริต 

(คลาส 1) แตความเปนจริงไมมีการทุจริต 9 ครั้ง ที่เปนการเกิดขอผิดพลาดประเภทที่ 1 (Type I 

Error) ทำใหผูสอบบัญชีตองเสียคาใชจาย ทรัพยากร และเวลาในการตรวจสอบเพิ่มขึ้นโดยไมจำเปน 

และอาจสงผลกระทบตอความเชื่อมั่นของผูถือหุน (ลูกคา) 

(4) การทำนายผลลบที่ผิดพลาด (FN) แบบจำลองทำนายวาไมมีการทุจริต 

(คลาส 0) แตในความเปนจริงมีการทุจริต 3 ครั้ง ที่เปนการเกิดขอผิดพลาดประเภทที่ 2 (Type II 

Error) ซึ่งเปนสิ่งที่อันตรายมากหากการทุจริตที่เกิดขึ้นจริงไมถูกตรวจพบ ทำใหเกิดความเสียหาย

ทางการเงินและชื่อเสียงขององคกร 
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4.4.1.2  เมทริกซการประเมินประสิทธิภาพ 

การประเมินประสิทธิภาพแบบจำลองโครงประสาทเทียม มีการใชเมทริกซ

แบงเปน 4 กลุม คือ 1) วัดความแมนยำและความเที่ยงตรง  2) วัดคาความสมดุล  3) วัดคาความ

นาเชื่อถือ และ 4) อัตราสวนความนาจะเปน ดังรายละเอียดตอไปนี้ 

4.4.1.2.1  การประเมินประสิทธิภาพแบบจำลองการจำแนกประเภท 

การทดสอบความสามารถของแบบจำลองในการทำนายขอมูล

ใหมที ่ไมเคยเห็นมากอนเปนการประเมินประสิทธิภาพที่แสดงในคาความแมนยำ (Accuracy)  

คาความเที ่ยงตรง (Precision)  คาความไว (Recall) และคาความจำเพาะ (Specificity) ตาม 

ตาราง 4.10 

 

ตาราง 4.10  ผลการประเมินประสิทธิภาพแบบจำลองการจำแนกประเภท (Classification Model) 

Metrics Score Formula 

Accuracy 0.9402 𝑇𝑇𝑃𝑃 + 𝑇𝑇𝐹𝐹
𝑇𝑇𝑜𝑜𝑡𝑡𝑎𝑎𝑇𝑇

 

Precision 0.9021 𝑇𝑇𝑃𝑃
𝑇𝑇𝑃𝑃 + 𝐹𝐹𝑃𝑃

 

Recall (Sensitivity) 0.9651 𝑇𝑇𝑃𝑃
𝑇𝑇𝑃𝑃 + 𝐹𝐹𝐹𝐹

 

Specificity 0.9217 𝑇𝑇𝐹𝐹
𝑇𝑇𝐹𝐹 + 𝐹𝐹𝑃𝑃

 

 

จากตาราง 4.10 พบวา ผลการประเมินประสิทธิภาพแบบจำลอง

การจำแนกประเภทมีรายละเอียดังนี้ 

(1) ความแมนยำ (0.9402) ของการทำนายทั ้งหมดถูกตอง 

แบบจำลองมีความแมนยำสูง แสดงถึงประสิทธิภาพในการทำนายไดถูกตองทั้งกรณีที่มีการทุจริตและ

ไมมีการทุจริตเกือบทั้งหมด 

(2) ความเที่ยงตรง (0.9021) ของการทำนายที่วาเปนการทุจริต

เปนจริง แบบจำลองมีความเที่ยงตรงสูงสามารถระบุการทุจริตไดถูกตองโดยไมเกิดการแจงเตือนท่ี

ผิดพลาดมากนัก ซึ่งเปนสิ่งสำคัญในการลดภาระงานของผูสอบบัญชีที่ตองมาตรวจสอบในกรณีที่มี

การแจงเตือนผิดพลาด (FP) ทำใหผู สอบบัญชีสามารถมุ งเนนไปที ่กรณีที ่ม ีความเสี ่ยงสูงอื่น  

โดยไมตองเสียเวลาตรวจสอบกรณีที่ไมมีการทุจริต 
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(3) ความไว (0.9651) ของการทุจริตทั ้งหมดถูกตรวจจับได 

แบบจำลองที่มีความไวสูงสามารถตรวจจับการทุจริตสวนใหญไดเกือบทั้งหมด ชวยลดความเสี่ยงท่ี

การทุจริตอาจตรวจไมพบ การตรวจจับการทุจริตไดอยางมีประสิทธิภาพทำใหผูสอบบัญชีสามารถ

ดำเนินการตรวจสอบและดำเนินการตามขั้นตอนที่เหมาะสม เพ่ือปองกันการสูญเสียทางการเงินและ

รักษาความเชื่อมั่นของผูใชงบการเงินได 

(4) ความเฉพาะเจาะจง (0.9217) ของการทำนายวาไมมีการ

ทุจริตเปนจริง แบบจำลองที่มีความเฉพาะเจาะจงสูงชวยลดโอกาสของการเกิดการทำนายผลบวกท่ี

ผิดพลาด (FP) หรือการทำนายวามีการทุจริตทั้งที่ในความเปนจริงไมมี ชวยลดภาระงานที่ไมจำเปน

ของผูสอบบัญชี ทำใหสามารถมุงเนนไปที่การตรวจสอบกรณีที่มีความเสี่ยง 

แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมที่สรางขึ้นนี้มีคาความแมนยำ 

คาความเที่ยงตรง คาความไวที่สูงในทุกคา แสดงวาแบบจำลองมีความสามารถในการตรวจจับ 

การทุจริตไดอยางมีประสิทธิภาพและแมนยำ ผูสอบบัญชีสามารถใชเปนเครื่องมือในเทคนิคการ

ตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) ไดอยางมีประสิทธิภาพและรวดเร็วมากขึ้น พิจารณาจาก

คาความเที่ยงตรง และคาความไว ทำใหแบบจำลองสามารถระบุกรณีการทุจริตไดอยางถูกตองและ

ครอบคลุม และคาความจำเพาะ ชวยลดการแจงเตือนที่ผิดพลาด  

4.4.1.2.2  คาความสมดุล 

นอกจากพิจารณาจากคาความแมนยำและความเที่ยงตรง ตอง

พิจารณาความสมดุลระหวางความเที่ยงตรง และคาความไว ดวยคา F1-Score และคาเฉลี่ยมาโคร 

ตามตาราง 4.11 

 

ตาราง 4.11  เมทริกซประเมินประสิทธิภาพแบบจำลองดานคาความสมดลุ 

Metrics Score Formula 

F1-Score 0.9325 2 X 𝑇𝑇𝑠𝑠𝑠𝑠𝑃𝑃𝑖𝑖𝑠𝑠𝑖𝑖𝑙𝑙𝑛𝑛 × 𝑅𝑅𝑠𝑠𝑃𝑃𝑠𝑠𝑙𝑙𝑙𝑙
𝑇𝑇𝑠𝑠𝑠𝑠𝑃𝑃𝑖𝑖𝑠𝑠𝑖𝑖𝑙𝑙𝑛𝑛+𝑅𝑅𝑠𝑠𝑃𝑃𝑠𝑠𝑙𝑙𝑙𝑙

 

Macro Average 0.9400 𝐹𝐹1−𝑆𝑆𝑃𝑃𝑙𝑙𝑠𝑠𝑠𝑠(0)+𝐹𝐹1−𝑆𝑆𝑃𝑃𝑙𝑙𝑠𝑠𝑠𝑠(1)
2

  

 

จากตาราง 4.11 พบวา แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมที่มี 

คา F1-Score และคาเฉลี่ยมาโครที่สูง แสดงวาแบบจำลองสามารถตรวจจับการทุจริต (คลาส 1) ใน

งบการเงินไดอยางมีประสิทธิภาพ การวิเคราะหคาที่ไดจากแบบจำลองมีดังนี้ 
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(1) F1 -Score (0 .9325 )  เก ิ ดจากค  า เฉล ี ่ ย เช ิ งกลมกลืน 

(Harmonic Mean) ของคาความเที่ยงตรงและคาความไว แสดงความสมดุลระหวางความสามารถใน

การระบุการทุจริตที่ถูกตอง และความสามารถในการจับการทุจริตทั้งหมด การที่คา F1-Score สูง 

แสดงวาแบบจำลองสามารถตรวจจับการทุจริตไดอยางแมนยำและครบถวน ชวยลดความเสี่ยงในการ

พลาดการตรวจจับการทุจริต ทำใหผูสอบบัญชีสามารถมุงเนนไปที่รายการที่มีความเสี่ยงสูงและ 

ลดการตรวจสอบที่ไมจำเปน 

(2) คาเฉลี ่ยมาโคร (0.9400) คือ คาเฉลี ่ยของคา F1-Score 

สำหรับทั้งสองคลาส คือ ไมมีการทุจริต (คลาส 0) และ มีการทุจริต (คลาส 1) โดยไมคำนึงถึงความ

สมดุลของคลาส คาเฉลี่ยมาโครที่สูง บอกถึงวาแบบจำลองมีประสิทธิภาพดีในทั้งสองคลาส 

แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมชวยใหผู สอบบัญชีสามารถ

ระบุรายการที่มีความเสี่ยงสูงตอการทุจริตไดอยางแมนยำและรวดเร็ว เพราะแบบจำลองสามารถลด

การทำนายผิดพลาดทั้งในกรณีที่ทำนายวามีการทุจริตแตไมมี (FP) และทำนายวาไมมีการทุจริตแตมี 

(FN) ชวยลดความเสี่ยงในการตรวจสอบบัญชี ลดภาระงานในการตรวจสอบและเพิ่มความมั่นใจใน

ผลการตรวจสอบ โดยเฉพาะอยางยิ่งเมื่อนำไปใชรวมกับเทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย 

(CAATs) เพื่อระบุรายการที่มีความเสี ่ยงสูงตอการทุจริตและมุงเนนการตรวจสอบไปที่รายการ

เหลานั้น ชวยลดเวลาและทรัพยากรที่ใชในการตรวจสอบ 

4.4.1.2.3  คาความนาเชื่อถือ 

ความนาเชื ่อถือกับความแมนยำนั ้นไมใชเรื ่องเดียวกัน ความ

แมนยำที่เกิดขึ้นอาจไมไดนาเชื่อถือ แตในการพิจารณาแบบจำลองที่ไดจากโครงขายประสาทเทียม

สามารถพิจารณาความนาเชื่อถือของการทำนายไดจากคาทำนายผลบวก (PPV) และคาทำนายผลลบ 

(NPV) ที่แสดงความนาเชื่อถือของการทำนายคาผลบวกและคาผลลบตามตาราง 4.12 

 

ตาราง 4.12  เมทริกซประเมินประสิทธิภาพแบบจำลองดานความนาเชื่อถือ 

Metrics Score Formula 

Positive Predictive Value: PPV 0.9021 𝑇𝑇𝑃𝑃
𝑇𝑇𝑃𝑃 + 𝐹𝐹𝑃𝑃

 

Negative Predictive Value: NPV 0.9724 𝑇𝑇𝐹𝐹
𝑇𝑇𝐹𝐹 + 𝐹𝐹𝐹𝐹

 

 

จากตาราง 4.12 พบวา การใชแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม

ที่มีคาทำนายผลบวก (PPV) และคาทำนายผลลบ (NPV) สูงในการตรวจสอบบัญชีสามารถชวยเพ่ิม
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ประสิทธิภาพในการตรวจจับการทุจริต ลดขอผิดพลาดในการทำนาย และเพิ ่มความมั ่นใจใน 

ผลการตรวจสอบ การวิเคราะหคาที่ไดจากแบบจำลองมีดังนี้ 

(1) ค าทำนายผลบวก (PPV) ท ี ่  0.9021 แสดงผลที ่ส ูง PPV  

เปนคาอัตราสวนที่บอกถึงความแมนยำของการทำนายการทุจริตที่ถูกตองในบรรดาทั้งหมดที่ทำนาย

วามีการทุจริต (TP) เทียบกับจำนวนครั้งที่ทำนายวามีการทุจริตทั้งหมด (TP + FP) คา PPV ที่สูง

แสดงใหเห็นวาการทำนายการทุจริตของแบบจำลองมีความแมนยำสูง ทำใหผูสอบบัญชีสามารถ

มุงเนนการตรวจสอบไปที่รายการที่มีความเสี่ยงสูงในการทุจริต ลดเวลาที่เสียไปกับการตรวจสอบ

รายการที่ไมมีปญหา 

(2) ค าทำนายผลลบ (NPV) ท ี ่  0.9724 แสดงผลท ี ่ส ู ง  NPV  

เปนคาอัตราสวนที่บอกถึงความแมนยำของการทำนายวาไมมีการทุจริตที่ถูกตองในบรรดาทั้งหมดท่ี

ทำนายวาไมมีการทุจริต (TN) เทียบกับจำนวนครั้งที่ทำนายวาไมมีการทุจริตทั้งหมด (TN + FN)  

คา NPV ที่สูงแสดงใหเห็นวาการทำนายวาไมมีการทุจริตของแบบจำลองมีความแมนยำสูง ชวยลด

ความเสี่ยงที่แบบจำลองพลาดจากการตรวจจับการทุจริตที่เกิดขึ้นจริง 

แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมที่มีคาทำนายผลบวก (PPV) 

และคาทำนายผลลบ (NPV) สูงบงชี้วาแบบจำลองมีความแมนยำในการทำนายการทุจริต (คลาส 1) 

ไดดี ทั้งในกรณีที่มีการทุจริตและไมมีการทุจริต สามารถชวยผูสอบบัญชีในการระบุรายการที่มีความ

เสี่ยงสูงตอการทุจริตไดอยางมีประสิทธิภาพ และลดความเสี่ยงในการพลาดการตรวจจับการทุจริต 

ที่สำคัญ แบบจำลองสามารถลดการทำนายผิดพลาดทั้งในกรณีที่ทำนายวามีการทุจริตแตไมมี (FP) 

และทำนายวาไมมีการทุจริตแตมี (FN) ชวยลดความเสี่ยงในการตรวจสอบบัญชี โดยเฉพาะอยางย่ิง

เมื่อนำไปใชรวมกับเทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) เพื่อระบุรายการที่มีความ

เสี่ยงสูงตอการทุจริตและมุงเนนการตรวจสอบไปที่รายการเหลานั้น ชวยลดเวลาและทรัพยากรที่ใช

ในการตรวจสอบ 

4.4.1.2.4  อัตราสวนความนาจะเปน 

ความนาจะเปนในการทำนายคาตาง ๆ ที่กลาวถึงโอกาสในการ

ทำนายเปนผลบวกหรือผลลบ ผานเมทริกซอัตราสวนความนาจะเปนบวก (Positive Likelihood 

Ratio: LR+) และอัตราสวนความนาจะเปนลบ (Negative Likelihood Ratio: LR-) ที่แสดงความ

นาจะเปนของการทำนายผลบวกที่ถูกตอง (True Positive: TP) เมื่อเทียบกับการทำนายผลบวก 

ที่ผิดพลาด (False Positive: FP)  อัตราสวนความนาจะเปนตามตาราง 4.13 
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ตาราง 4.13  เมทริกซประเมินประสิทธิภาพแบบจำลองดานความนาจะเปน  

Metrics Score Formula 

Positive Likelihood Ratio: LR+ 12.3320 𝐹𝐹𝑆𝑆𝑅𝑅𝑎𝑎𝑇𝑇𝑇𝑇
1 − 𝑆𝑆𝑆𝑆𝑆𝑆𝑅𝑅𝑖𝑖𝑓𝑓𝑖𝑖𝑅𝑅𝑖𝑖𝑡𝑡𝑥𝑥

 

Negative Likelihood Ratio: LR- 0.0378 1 − 𝐹𝐹𝑆𝑆𝑅𝑅𝑎𝑎𝑇𝑇𝑇𝑇
𝑆𝑆𝑆𝑆𝑆𝑆𝑅𝑅𝑖𝑖𝑓𝑓𝑖𝑖𝑅𝑅𝑖𝑖𝑡𝑡𝑥𝑥

 

 

จากตาราง 4.13 พบวา การใชแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม

ที่มีคา LR+ สูงและ LR- ต่ำ ชวยเพิ่มประสิทธิภาพในการตรวจจับการทุจริต ลดขอผิดพลาดในการ

ทำนาย และเพิ่มความมั่นใจในผลการตรวจสอบ การวิเคราะหคาที่ไดจากแบบจำลองมีดังน้ี   

(1) อัตราสวนความนาจะเปนบวก (LR+) มีคา 12.3320 แสดงถึง

ความสามารถของแบบจำลองในการทำนายการทุจร ิต (คลาส 1) ได ด ีมาก หมายความวา 

ผูสอบบัญชีสามารถใชแบบจำลองนี้ในการระบุรายการที่มีความเสี่ยงสูงตอการทุจริตไดอยางมี

ประสิทธิภาพ ชวยลดเวลาที่ใชในการตรวจสอบและมุงเนนไปที่รายการที่มีความเสี่ยงอื่น 

(2) อัตราสวนความนาจะเปนลบ (LR-) มีคา 0.0378 แสดงถึง

ความสามารถของแบบจำลองในการทำนายวาไมมีการทุจริต (คลาส 0) เมื ่อไมมีการทุจริตจริง 

หมายความวาแบบจำลองมีความแมนยำสูงในการทำนายวาไมมีการทุจริต ชวยลดความเสี่ยงใน 

การพลาดจากการตรวจจับการทุจริตที่อาจมีความสำคัญตอการตัดสินใจ 

โดยสรุปพบวา แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมมีประสิทธิภาพและความ

แมนยำในการตรวจจับการทุจริตในงบการเงิน การประเมินประสิทธิภาพมีดังนี้ 1) เมทริกซความ

สับสน พบวา การทำนายผลบวกที่ถูกตอง (TP) และการทำนายผลลบที่ถูกตอง (TN) สูง แตยังคงมี

การทำนายผลบวกที่ผิดพลาด (FP) และผลลบที่ผิดพลาด (FN) อยูบาง  2) เมทริกซการประเมิน

ประสิทธิภาพดานความแมนยำ พบวา แบบจำลองมีความแมนยำสูง คาความเที่ยงตรง แสดงถึงการ

ระบุการทุจริตที่ถูกตองโดยไมเกิดการแจงเตือนที่ผิดพลาด  คาความไว แสดงถึงการตรวจจับการ

ทุจริตสวนใหญได  3. คาความนาเชื่อถือในการประเมินคาทำนายผลบวก (PPV) ที่มีการทุจริต และ

คาทำนายผลลบ (NPV) ที่ไมมีการทุจริต ผลลัพธทั้งหมดแสดงผลวา แบบจำลองมีประสิทธิภาพสูง 

4.4.2  การประเมินผลแบบจำลอง (Model Evaluation) 

การประเมินผลแบบจำลองควบคูกับการประเมินดวยกราฟเสนการเรียนรู คาพื้นท่ี 

ใตโคง คาการสูญเสียลอกการิทึม รายงานการจำแนกประเภท และความแมนยำหลังการปรับเทียบ  

มีรายละเอียดดังนี้ 
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4.4.2.1  การประเมินความสามารถดวยเสนกราฟเสนการเรียนรู  

การวิเคราะหดวยกราฟเสนการเรียนรู  (Learning Curve) ชวยตัดสินใจไดวาแบบจำลองใดท่ี

เหมาะสมและมีความนาเชื่อถือในการใชงาน ประสิทธิภาพของแบบจำลองแสดงตามภาพ 4.10  

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

ภาพ 4.10  กราฟเสนการเรียนรูของแบบจำลอง 

 

จากภาพ 4.10 กราฟเสนการเรียนรู  แสดงถึงสมรรถนะของแบบจำลอง

โครงขายประสาทเทียมในการแยกคลาสออกจากกัน พบวา เสนสมรรถนะในชุดขอมูลฝก (Training 

Score) มีคาความแมนยำที่สูงและคอนขางคงที่ แมจำนวนขอมูลการฝกฝนเพิ่มขึ้น แตคาความ

แมนยำเริ่มลดลงหลังจากชุดขอมูลฝกผานไปประมาณ 600 ชุด บงบอกถึงปญหาการเรียนรูของ

แบบจำลองที่เรียนรูลักษณะเฉพาะของชุดขอมูลฝกมากเกินไป แตเสนกราฟสีสมที่แสดงสมรรถนะ 

ในชุดการตรวจสอบ (Validation Score) มีการปรับตัวเพิ่มขึ้นอยางคอยเปนคอยไป แตยังไมเขาใกล

คาความแมนยำของชุดขอมูลฝก ซึ่งเปนสัญญาณของการเรียนรูมากเกินไป การที่เสนกราฟของ 

ชุดขอมูลฝกและชุดขอมูลตรวจสอบไมเขาใกลกันแสดงใหเห็นวาความสามารถในการทำนายของ

แบบจำลองในขอมูลที่ไมเคยเห็นมากอนอาจไมดีเทาที่ควร แมวาคาความแมนยำ (0.9402) สูง  

แตความไมสอดคลองระหวางสมรรถนะในชุดขอมูลฝกและสมรรถนะในชุดขอมูลทดสอบ ชี้ใหเห็นวา

แบบจำลองอาจไมสามารถทำนายไดดีในขอมูลใหม การเพิ่มขนาดของชุดขอมูลฝกในอนาคตอาจชวย

ลดปญหาการเรียนรูมากเกินไป และทำใหเสนกราฟเขาใกลกันมากขึ้น 
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4.4.2.2  การประเมินประสิทธิภาพแบบจำลองดวย ROC Curve และ AUC 

พื ้นที ่ใตโครง (Area Under the Curve: AUC) ของเสนโคง ROC Curve 

(Receiver Operating Characteristic Curve) เปนการวัดรวมของประสิทธิภาพของแบบจําลอง 

ในเกณฑการจําแนกประเภททั้งหมด ผลการเรียนรูของแบบจำลองเปนไปตามภาพ 4.11  

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

ภาพ 4.11  กราฟแสดงประสิทธิภาพของแบบจำลองในการแยกแยะคลาสใน ROC และ AUC 

 

จ ากภ าพ  4 . 1 1  ภาพ เ ส  น ก ร าฟ  ROC Curve (Receiver Operating 

Characteristic Curve) เปนเสนโคงสีสม แสดงถึงประสิทธิภาพของแบบจำลองในการแยกแยะ

ระหวางคลาสทุจริต (คลาส 1) และไมทุจริต (คลาส 0) เสนแนวทแยงที่ลากจากมุมลางซายไป 

มุมบนขวา (เสนประสีน้ำเงิน) เปนเสนฐานที่แสดงถึงการทำนายแบบสุม ถาเสนโคง ROC อยูสูงกวา

เสนทแยงน้ี แสดงวาแบบจำลองมีประสิทธิภาพดี 

(1) กราฟ ROC Curve แสดงความสัมพันธระหวางอัตราการทำนายผลบวกท่ี

ถูกตอง (TPR) กับอัตราการทำนายผลบวกที่ผิดพลาด (FPR) ซึ่งเปนอัตราของคาผลบวกที่ผิด (FP) 

เมื่อเทียบกับจำนวนทั้งหมดของคาผลลบที่แทจริง (TN) คาที่สำคัญในการพิจารณาจาก ROC Curve 

คือ คาที่เสนโคง ROC เขาใกลมุมบนซายสุด (จุดที่ TPR สูงและ FPR ต่ำ) งานวิจัยนี้มีเสนโคง ROC 

เขาใกลมุมบนซายมาก แสดงวาแบบจำลองมีประสิทธิภาพดี 
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(2) พื้นที่ใตโคง (Area Under the Curve: AUC) คือ พื้นที่ใตเสนโคง ROC 

แสดงถึงความสามารถโดยรวมของแบบจำลองในการแยกแยะระหวางคลาส คา AUC ที่สูง แสดงถึง

ความสามารถในการทำนายที่ดีขึ ้น คา AUC (0.98) แสดงใหเห็นวาแบบจำลองมีความแมนยำสูง 

(คาสูงสุดที่เปนไปได คือ 1.0) 

โดยสรุป การพิจารณาคาทั้งสอง คือ ROC Curve และพื้นที่ใตโคง (AUC) 

แสดงใหเห็นภาพรวมของประสิทธิภาพแบบจำลองอยูในระดับสูง 

4.4.2.3  การประเมินความแมนยำของแบบจำลองดวยคาการสูญเสียลอการิทึม 

คาการสูญเสียลอการิทึม (Log Loss) ใชในการวัดความแตกตางระหวางคาท่ี

ทำนายจากแบบจำลองกับคาจริงของขอมูล เปาหมายของการพัฒนาแบบจำลองคือการลดคา 

การสูญเสียลอการิทึมใหต่ำที่สุด ผลลัพธจากแบบจำลองตามตาราง 4.14 

 

ตาราง 4.14  คาการสูญเสียลอการิทึม (Log Loss) ในการประเมินความแมนยำ  

Model Log Loss Score 

Train Log Loss 0.1709 

Tuning Log Loss 0.2108 

Test Log Loss (Best Model) 0.1647 

 

จากตาราง 4.14 มีรายละเอียดดังน้ี  1) คาการสูญเสียลอการิทึมการฝกฝน 

(Train Log Loss) มีคา 0.1709 แสดงถึงความสามารถของแบบจำลองในการเรียนรูจากขอมูลฝกได

ดี มีการวัดความแตกตางระหวางคาทำนายกับคาจริงของขอมูลฝกฝน คาการสูญเสียลอการิทึมที่ตำ่น้ี

บงบอกวาแบบจำลองมีความแมนยำในการทำนายขอมูลฝกฝนสูง  2). คาการสูญเสียลอการิทึมการ

ปรับคา (Tuning Log Loss) มีคา 0.2108 แสดงถึงผลลัพธจากการปรับคา (Hyperparameter 

Tuning) แบบจำลอง คาการสูญเสียลอการิทึมที่เพิ่มขึ้นเล็กนอยนี้บงบอกถึงความพยายามปรับ

แบบจำลองใหเหมาะสมกับขอมูลฝกฝนมากขึ้น แมวาคาการสูญเสียลอการิทึมการปรับคาสูงกวา 

คาการสูญเสียลอการิทึมการฝกฝน แตอยูในระดับที่ยอมรับได และ 3) คาการสูญเสียลอการิทึม 

การทดสอบ (Test Log Loss (Best Model)) มีคา 0.1647 สำหรับแบบจำลองที่ดีที่สุด สะทอนถึง

ความสามารถของแบบจำลองในการทำนายขอมูลทดสอบไดอยางแมนยำ คาการสูญเสียลอการิทึม 

ที่ต่ำนี้บงบอกวาแบบจำลองสามารถทำนายคลาสของขอมูลทดสอบไดอยางถูกตอง 
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คาการสูญเสียลอการิทึมที่ต่ำตามการประเมินความแมนยำของแบบจำลอง

โครงขายประสาทเทียมในขั้นตอนการฝกฝน การปรับคา และการทดสอบ บงบอกวาแบบจำลอง 

มีความสามารถในการทำนายไดอยางแมนยำ ไมวาเปนขอมูลการฝกฝนหรือขอมูลการทดสอบ  

การทำนายที่แมนยำชวยใหผูสอบบัญชีสามารถระบุรายการที่มีแนวโนมทุจริตหรือผิดปกติไดอยาง

รวดเร็วและแมนยำ ทำใหกระบวนการตรวจสอบมีประสิทธิภาพมากขึ้น ลดความเสี่ยงในการพลาด

จากรายการที่มีปญหา และเพิ่มความเชื่อมั่นใหกับผูใชงบการเงิน 

4.4.2.4  รายงานการจำแนกประเภท  

การวิเคราะหและเปรียบเทียบรายงานการจำแนกประเภท (Classification 

Report) ของแบบจำลองมีผลการรายงานตามตาราง 4.15  

 

ตาราง 4.15  รายงานการจำแนกประเภท (Classification Report) - แบบจำลองที่ดีที่สุด 

Value Precision  Recall  F1-Score  Support 

0 0.97  0.92  0.95  115 

1 0.90  0.97  0.93  86 

Accuracy     0.94  201 

Macro Avg 0.94  0.94  0.94  201 

Weighted Avg 0.94  0.94  0.94  201 

 

จากตาราง 4.15 รายงานการจำแนกประเภทของแบบจำลองที ่ด ีท ี ่สุด  

แสดงถึงความแมนยำและประสิทธิภาพในการทำนายการทุจริตทางการเงิน คาความเที่ยงตรงของ

แบบจำลองสำหรับคลาส 0 (ไมทุจริต) ที่ 0.97 และคลาส 1 (ทุจริต) ที่ 0.90 แสดงวาแบบจำลอง 

มีความแมนยำสูงในการระบุการทุจริต คาความไวสำหรับคลาส 0 (ไมทุจริต) ที่ 0.92 และคลาส 1 

(ทุจริต) ที่ 0.97 แสดงวาแบบจำลองสามารถตรวจจับเหตุการณการทุจริตไดดีมาก คา F1-Score 

สำหรับคลาส 0 (ไมทุจริต) ที่ 0.95 และคลาส 1 (ทุจริต) ที่ 0.93 สะทอนถึงความสมดุลระหวาง 

คาความแมนยำและคาความไวของแบบจำลอง  ความแมนยำของแบบจำลอง คือ รอยละ 94  

แสดงวาแบบจำลองมีความแมนยำในการทำนายผลลัพธ  คาเฉลี่ยมาโคร และคาถัวเฉลี่ยถวงน้ำหนัก

ของคาความเที่ยงตรง คาความไว และคา F1-Score ที่ 0.94 แสดงถึงความสามารถในการทำนายที่ดี

และสม่ำเสมอของแบบจำลองในทุกคลาส ดังนั้น แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมที่มีคาความ

แมนยำและคาความไวสูง  ชวยใหผูตรวจสอบบัญชีสามารถระบุและเนนรายการที่มีความเสี่ยงสูง 

ในการทุจริตไดอยางมีประสิทธิภาพ ลดความเสี่ยงในการทำนายผิดพลาด และเพิ่มความเชื่อมั่น 



151 

 

 

ในการตรวจสอบงบการเงิน นอกจากนี้ คาเฉลี่ยแบบมาโครและคาถัวเฉลี่ยถวงน้ำหนักที่ใกลเคียงกัน

แสดงถึงประสิทธิภาพที่สม่ำเสมอของแบบจำลองในการทำนายทั้งสองคลาส ชวยใหการตรวจสอบ

เปนไปอยางมีประสิทธิผลและนาเชื่อถือ 

4.4.2.5  การประเมินความแมนยำหลังการปรับเทียบ (Calibration Accuracy) 

คาความแมนยำหลังการปรับเทียบที ่ไดจากการทดสอบนี้แสดงถึงความ

นาเชื่อถือและความเสถียรของแบบจำลองในการทำนาย ผลลัพธตามตาราง 4.16 

 

ตาราง 4.16  การวัดประสิทธิภาพของแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมหลังการปรับเทียบ 

Model Performance Score 

Test Calibration Performance (Accuracy) 0.8041 

 

จากตาราง 4.16 พบวา คาความแมนยำหลังการปรับเทียบ (0.8041)  

แสดงวาแบบจำลองมีความแมนยำในการทำนายความนาจะเปนของเหตุการณไดดี และสามารถ

นำมาใชในทางธุรกิจและการตรวจสอบบัญชีไดอยางมั่นใจ แมวาคาความแมนยำหลังปรับเทียบลดลง 

แตมีความเพียงพอที่บงบอกวาแบบจำลองมีความเสถียรและนาเชื่อถือในการทำนายเหตุการณท่ี

เกี่ยวของกับความเสี่ยงทางการเงินและการทุจริต ดังนั้น แบบจำลองสามารถใชเปนเครื่องมือหนึ่งใน

เทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) เพื่อวิเคราะหขอมูลทางการบัญชีและการเงิน

ไดอยางมีประสิทธิภาพ ผูตรวจสอบบัญชีสามารถใชผลการทำนายนี้เปนสวนหนึ่งของกระบวนการ

ตรวจสอบเพื่อระบุรายการที่มีแนวโนมการทุจริตและดำเนินการตรวจสอบเพิ่มเติมในสวนที่มีความ

เสี่ยงสูง 

4.4.2.6  การประเมินประสิทธิภาพโครงขายประสาทเทียมหลังการปรับเทียบดวย 

คาคะแนนบรีเยอร (Brier Score)  

คาคะแนนบรีเยอรจากกระบวนการปรับเทียบมีคาคะแนนที่ต่ำ แสดงวา

แบบจำลองสามารถทำนายไดอยางแมนยำหลังจากการปรับเทียบ จึงมีความเสถียรและความ

นาเชื่อถือของแบบจำลองเมื่อนำไปใชกับขอมูลใหมที่ไมเคยเห็นมากอน ขอมูลของคาคะแนนบรีเยอร

ปรากฏตามตาราง 4.17 
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ตาราง 4.17  คาคะแนนบรีเยอร (Brier Score) การปรับเทียบและการทดสอบแบบจำลอง 

Model Performance Score 

Calibration Performance (Brier Score) 0.0681 

Test Calibration Performance (Brier Score) 0.0704 

 

จากตาราง 4.17 พบวา คาคะแนนบรีเยอรของแบบจำลองโครงขายประสาท

เทียมในสองสถานการณ คือ คาคะแนนบรีเยอร (0.0704) จากการทดสอบและคาคะแนนบรีเยอร 

(0.0681) จากการปรับเทียบแบบจำลองมีความใกลเคียงกันมาก ความใกลเคียงนี้บงชี้วาแบบจำลอง

มีความสม่ำเสมอในการทำนายผลลัพธการปรับเทียบหรือการทดสอบกับขอมูลใหม แสดงวา

แบบจำลองนี ้มีความเสถียรและสามารถนำไปใชในหลากหลายสถานการณไดอยางมั ่นใจและ 

เชื่อถือได การที่คาคะแนนบรีเยอรต่ำแสดงใหเห็นวาแบบจำลองสามารถทำนายความนาจะเปนของ

เหตุการณตาง ๆ ไดอยางแมนยำ ลดความเสี่ยงในการทำนายผิดพลาด ซึ่งเปนประโยชนอยางยิ่งใน

การนำไปใชในทางธุรกิจและการตรวจสอบบัญชี โดยเฉพาะในการตรวจจับการทุจริตทางการเงิน 

โดยสรุปพบวา การประเมินผลแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมมีรายละเอียดดังน้ี  

1) กราฟเสนการเรียนรู พบวา อาจเกิดปญหาการเรียนรูมากเกินไป  2) กราฟ ROC Curve แสดงวา

แบบจำลองมีประสิทธิภาพดีเพราะเขาใกลมุมบนซายและพื้นที่ใตโคง (AUC) มีทิศทางท่ีดีเพราะคาสูง  

3) คาการสูญเสียลอการิทึมมีคาต่ำ บอกความสามารถทำนายคลาสของขอมูลทดสอบไดอยางถูกตอง  

4) การจำแนกประเภท แสดงถึงแบบจำลองมีความเที่ยงตรงในการระบุเหตุการณการทุจริต และ 

คาความไวมีความสามารถตรวจจับเหตุการณการทุจริตไดดี คา F1-Score บอกความสมดุลระหวาง

คาความเที่ยงตรงและคาความไวของแบบจำลอง คาความแมนยำแสดงความแมนยำในการทำนาย

ผลลัพธ  5) แบบจำลองสามารถทำนายความนาจะเปนของเหตุการณไดอยางแมนยำสูงหลังจาก 

การปรับเทียบ และ 6) การประเมินประสิทธิภาพดวยคาคะแนนบรีเยอรที่มีคาต่ำซึ่งเปนผลดี 

4.4.3  ความสำคัญของคุณลักษณะ  

การประเมินความสำคัญของคุณลักษณะ (Feature Importance) ในแบบจำลอง

โครงขายประสาทเทียมตามตาราง 4.18 นำเสนอคะแนนความสำคัญของแตละคุณลักษณะ (ตัวแปร) 

ที่ไดจากการวิเคราะหดวยวิธีการเรียนรูของเครื่อง 

 

 

 



153 

 

 

ตาราง 4.18  คะแนนความสำคัญของแตละคุณลกัษณะเรียงตามลำดบั  

No. Feature Score 

1 CR 0.3852 

2 CA_TA 0.3054 

3 DSRI 0.1958 

4 GMI 0.1263 

5 SGI 0.1119 

6 AQI 0.0923 

7 Inv_TA 0.0853 

8 AR_TA 0.0558 

9 DEPI 0.0502 

10 TD_TA 0.0304 

11 NIM 0.0237 

12 ROA 0.0183 

13 GPM 0.0171 

14 ART 0.0145 

15 SGAI -0.0017 

16 LTD_E -0.0204 

17 ATR -0.0217 

18 CFF_S -0.0329 

19 LVGI -0.0532 

20 DR -0.0588 

21 CFO_TA -0.0712 

22 CFR -0.0779 

23 CL_E -0.1993 

 

จากตาราง 4.18 พบวา คาความสำคัญเปน + (บวก) แสดงถึงการสับเปลี่ยนขอมูลใน

คอลัมน ทำใหความแมนยำของแบบจำลองลดลง (คอลัมนนั้นมีความสำคัญตอการทำนาย) การ

เรียงลำดับคุณลักษณะ (ตัวแปร) ที่สำคัญที่ไดจากการวิเคราะหแบบจำลองที่สำคัญใน 5 ลำดับแรก 

ไดแก 1) อัตราสวนเงินทุนหมุนเวียน (CR) ที่ 0.3852  2) อัตราสวนสินทรัพยหมุนเวียนตอสินทรัพย

รวม (CA_TA) ที ่ 0.3054  3) ดัชนีล ูกหนี ้ต อยอดขาย (DSRI) ที ่ 0.1958  4) ดัชนีอ ัตราสวน 

กำไรขั้นตน (GMI) ที่ 0.1263 และ 5) ดัชนีการเติบโตของยอดขาย (SGI) ที่ 0.1119 ตองพิจารณาใน

รายละเอียดวาคุณลักษณะนั้นประกอบดวยบัญชีใด ตามตาราง 4.19  
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ตาราง 4.19  วิเคราะหบัญชีที่เกี่ยวของกับคุณลักษณะที่สำคัญ (Feature Importance)  
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1 CR          

2 CA_TA          

3 DSRI ลูกหนี้       ขาย  

4 GMI สินคา   เจาหนี้    ขาย ซื้อ 

5 SGI        ขายปกอน 

ขายปนี้ 

 

 

จากตาราง 4.19 เมื่อแยกองคประกอบของคุณลักษณะแลว พบวา บัญชีรายได (ขาย) 

เปนองคประกอบของ DSRI, GMI และ SGI และยังมีความสัมพันธกับบัญชีลูกหนี้การคาที ่เปน

องคประกอบของ DSRI ดวย สวนบัญชีรายได (ขาย) ในปกอนและปปจจุบันที่เปนองคประกอบของ

อัตราการเติบโตของรายได (ขาย) เปนการเนนย้ำวาบัญชีรายไดเปนบัญชีที่ตองไดรับการตรวจสอบ

กอนเปนอันดับแรก ๆ  สวนบัญชีสินคาและบัญชีเจาหนี้การคามีความสัมพันธกับบัญชีซื้อสินคา  

โดยที่ทั้ง 3 บัญชีเกี่ยวของกับคุณลักษณะ (Features) GMI  ในอีกมุมมองมีรายการที่เกี่ยวของกับ

กลุมบัญชีที่รายการบัญชีขางตนเปนสมาชิกดวย ไดแก บัญชีลูกหนี้การคา บัญชีสินคาคงเหลือ  

เปนสวนหนึ่งของกลุมสินทรัพยหมุนเวียน และบัญชีเจาหนี้การคาเปนสวนหนึ่งของกลุมหนี้สิน

หมุนเวียน เมื่อพิจารณารายกลุมพบวา สินทรัพยหมุนเวียนและหนี้สินหมุนเวียนเปนองคประกอบ

ของ CR  ดังนั้นสรุปไดวา บัญชีรายได (ขาย)  บัญชีลูกหนี้การคา บัญชีซื้อสินคา บัญชีสินคาคงเหลือ 

และบัญชีเจาหนี้การคา  นำมาพิจารณาเพื่อวางแผนการตรวจสอบเพื่อเพิ่มปริมาณการทดสอบ  

ความเขมขนในการคนหาหลักฐานสนับสนุนรายการบัญชี พิจารณาผลกระทบที่อาจเกิดขึ้นจากขอมูล

ที่ขัดตอขอเท็จจริงอันเปนสาระสำคัญทั้งในระดับรายการบัญชีและระดับงบการเงินโดยรวม เพื่อให

ไดมาซึ ่งความเชื ่อมั ่นอยางสมเหตุสมผล งบการเงินโดยรวมปราศจากการแสดงขอมูลที ่ขัดตอ

ขอเท็จจริงอันเปนสาระสำคัญหรือไม ไมวาเกิดจากการทุจริตหรือขอผิดพลาด ซึ่งชวยใหผูสอบบัญชี

สามารถแสดงความเห็นไดวางบการเงินไดจัดทำขึ้นในสาระสำคัญตามแมบทการรายงานทางการเงิน
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ที ่เกี ่ยวของหรือไม (สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ, 2555ข)  ในทางกลับกัน หาก

คุณลักษณะมีคาเปน – (ลบ) แสดงถึงการสับเปลี ่ยนขอมูลในคอลัมน ทำใหความแมนยำของ

แบบจำลองเพิ่มขึ้น (คุณลักษณะนั้นอาจไมสำคัญหรืออาจเปนสาเหตุของการทำนายที่ผิดพลาด) 

คุณลักษณะดังกลาว เชน CL_E (-0.1993) CFR (-0.0779) CFO_TA (-0.0712) DR (-0.0588) และ 

LVGI (-0.0532)   

โดยสรุปพบวา คุณลักษณะของอัตราสวนเงินทุนหมุนเวียน (CR) อัตราสวนสินทรัพย

หมุนเวียนตอสนิทรัพยรวม (CA_TA) มาจากกลุมอัตราสวนสภาพคลอง  และ ดัชนีลูกหนี้ตอยอดขาย 

(DSRI) อัตราสวนกำไรขั ้นตน (GMI) และอัตราการเติบโตของยอดขาย (SGI) มาจากดัชนีของ

แบบจำลอง M-Score  มีรายการในงบการเงินเมื่อสกัดแลวแยกออกเปนรายการ คือ 1) บัญชีรายได

(ขาย)  2) บัญชีลูกหน้ีการคา  3) บัญชีซ้ือสินคา  4) บัญชีสินคาคงเหลือ และ 5) บัญชีเจาหนี้การคา 

 

 



บทที่ 5 

สรุปผลและขอเสนอแนะ 
บทที่ 5  สรุปผลและขอเสนอแนะ 

งานวิจัยชิ้นนี้ไดสรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมที่สามารถตรวจจับการทุจริตจาก

งบการเงินไดอยางนาเชื่อถือ และทราบคุณลักษณะที่สำคัญในการตรวจจับการทุจริต พรอมกับ

ขอเสนอแนะและงานวิจัยในอนาคตที่จะสรางประโยชนจากงานวิจัยชิ้นนี้ตอไป   

 

5.1  สรุปผล 

แบบจำลองโครงขายประสาทเทียม (Artificial Neural Networks: ANNs) ที่สรางขึ้นมี

ความแมนยำและนาเชื่อถือในระดับที่สูง การปรับเทียบไดชวยใหเกิดความเชื่อมั่นวาแบบจำลอง

สามารถทำนายขอมูลใหมที่มาพรอมกับลักษณะที่แตกตางออกไปไดดี โดยไมสูญเสียความแมนยำไป

อยางมากนัก การทดสอบโดยใชเทคนิค ROC Curve (Receiver Operating Characteristic Curve) 

และพื้นที่ใตโคง (Area Under the Curve: AUC) แสดงใหเห็นวา แบบจำลองสามารถจัดการกับการ

ทำนายขอมูลที่เปนผลบวก (มีแนวโนมการทุจริต) และขอมูลที่เปนผลลบ (ไมมีแนวโนมการทุจริต) ได

อยางชัดเจนและมีประสิทธิภาพ การใชเมทริกซความสับสน (Confusion Matrix) ในการวิเคราะห

แบบจำลองไดใหขอมูลที่สำคัญ สำหรับการประเมินผลลัพธที่แบบจำลองท่ีแสดงออกมา  โดยมีความ

แมนยำ (0.9402) ในการทำนายที่ดีที่สุด รวมถึงการประเมินแบบจำลองมีคาความเที่ยงตรง (0.9021) 

คาความไว (0.9651) และคา F1-Score (0.9325) ที่ดีดวย การทดลองไดรับการปรับเทียบเพื่อเพ่ิม

ความแมนยำของการทำนาย ผลลัพธจากการปรับเทียบพบวา คาความแมนยำ (0.8041) ในการ

ทำนายลดลง อันเปนผลลัพธที่สะทอนถึงศักยภาพของการใชงานแบบจำลองในดานการตรวจจับการ

ทุจริตทางการเงินไดอยางมีประสิทธิผลและมีความนาเชื่อถือมากขึ้นหลังการปรับเทียบที่ทำใหการ

ทำนายเปนไปอยางมีความแมนยำและเสถียร 

อยางไรก็ตาม แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมมีคาความแมนยำ (0.9402) อยู ใน

ระดับสูง แสดงถึงการทำนายที ่ด ีแตม ีปญหาการเรียนรู การฝกฝนมากเกินไป (Overfitting)  

ไมสามารถทำนายขอมูลใหมไดดีเทาที่ควร จึงทำการปรับเทียบในขั้นตอนที่มีการปรับคาความ 

นาจะเปนที ่ทำนายใหสอดคลองกับความเปนจริงมากขึ ้น สงผลใหคาความแมนยำลดลง แต 

ความนาเชื่อถือของการทำนายสอดคลองกับความเปนจริงมากขึ้น สามารถชวยใหผูตรวจสอบบัญชี 

ใชแบบจำลองนี้ในการตรวจสอบไดอยางมั่นใจ เพื่อตรวจจับการทุจริตและลดความเสี่ยงในกิจการ
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และการประเมินแบบจำลองนี ้ยังมีการวิเคราะหคุณลักษณะที ่สำคัญ (Feature Importance)  

เพื่อระบุปจจัยที่มีอิทธิพลตอการทำนายการทุจริตไดชัดเจนในบัญชีรายได (ขาย)  บัญชีลูกหนี้การคา  

บัญชีซื้อสินคา  บัญชีเจาหนี้การคา  บัญชีสินคาคงเหลือ ที่มีอิทธิพลอยางเปนสาระสำคัญในการ

พิจารณาการทุจริต ทำใหงานวิจัยนี ้เชื ่อมั ่นวาแบบจำลองที่ปรับเทียบแลว สามารถทำใหผู ใช 

งบการเงินเกิดความเชื่อมั่นตอขอมูลทางการบัญชีและสนับสนุการตัดสินใจทางธุรกิจได 

 

5.2  การอภิปรายผล 

เนื่องจากเปนการเนนไปที่การสรางแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม (ANNs) เพื่อใชเปน

เครื ่องมือในการทำนายการทุจริตโดยตรงใหเปนสวนหนึ ่งของเทคนิคการตรวจสอบโดยใช

คอมพิวเตอรชวย (CAATs) ไมใชเพียงแคการทดสอบวาแบบจำลองสามารถตรวจจับการทุจริตได

หรือไม แตยังมุงเนนการนำไปใชในการตรวจสอบบัญชีจริง โดยงานวิจัยนี้มีเพิ่มการปรับเทียบและ

การวิเคราะหคุณลักษณะที่ความสำคัญ (Feature Importance) ทำใหการทำนายมีความแมนยำ

และเชื่อถือไดมากขึ้น ขณะที่ Omar et al. (2017) มุงเนนไปที่การทดสอบวาแบบจำลองสามารถ

ตรวจจับการทุจริตทางการเงินไดหรือไม แตไมไดเนนการนำแบบจำลองไปใชในงานตรวจสอบบัญชี

จริง และไมมีการปรับเทียบแบบจำลองหรือการวิเคราะหความสำคัญของคุณลักษณะเหมือนกับ

งานวิจัยชิ้นนี้ ทำใหงานวิจัยชิ้นนี้มีความแตกตางมากขึ้นในดานการประยุกตใชและความแมนยำใน

การทำนาย ซึ ่งสอดคลองก ับงานว ิจ ัยของ Kusumawati & Syamsuddin (2018) ท ี ่ศ ึกษา

ความสัมพันธระหวางคุณภาพของผู ตรวจสอบบัญชีก ับความสงสัยเยี ่ยงผู ประกอบวิชาชีพ 

(Professional Skepticism) และคุณภาพการตรวจสอบ พบวาผู ตรวจสอบบัญชีที ่มีความสงสัย 

เยี ่ยงผู ประกอบวิชาชีพสูงมักมีคุณภาพการตรวจสอบที ่ด ีข ึ ้น ซึ ่งสนับสนุนงานวิจ ัยนี ้ในแง 

การนำแบบจำลองมาชวยลดความแตกตางในการใชวิจารณญาณเยี่ยงผูประกอบวิชาชีพตรวจสอบ

บัญชีที่มีประสบการณตางกัน ทำใหคุณภาพการตรวจสอบมีความใกลเคียงกันมากขึ้น โดยไมขึ้นกับ

ความแตกตางของประสบการณและทักษะของผู ตรวจสอบบัญชีแตละคน ขณะที่งานวิจัยของ 

Mubako & O'Donnell (2021) ไดศึกษาผลกระทบของการประเมินความเสี่ยงในการฉอโกงตอ

ความสงสัยเยี่ยงผูประกอบวิชาชีพของผูตรวจสอบบัญชี พบวาการประเมินความเสี่ยงในการฉอโกง 

ที่แตกตางกันสามารถสงผลกระทบตอการรับรูความเสี่ยงและการประเมินความเสี่ยงในการรายงาน 

ที ่ผิดพลาดของผู ตรวจสอบบัญชี อาจทำใหเกิดการละเลยหลักฐานที ่อาจบงชี ้ถึงการรายงาน 

ที่ผิดพลาดในบัญชีที่มีความเสี่ยงต่ำ แตเนนถึงความสำคัญของการรักษาระดับความสงสัยเยี่ยง 

ผูประกอบวิชาชีพในการตรวจสอบบัญชีโดยไมคำนึงถึงการประเมินความเสี่ยงในการฉอโกงเบื้องตน 

เพื่อใหแนใจวาผูตรวจสอบบัญชีไมละเลยหลักฐานที่สำคัญ งานวิจัยนี้ชวยลดความเสี่ยงจากการ 
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ใชวิจารณญาณเกี่ยวกับความสงสัยเยี่ยงผูประกอบวิชาชีพของผูตรวจสอบบัญชีโดยการใชแบบ 

จำลองในการวิเคราะหและตรวจจับการทุจริต ซึ ่งเปนสวนหนึ ่งของเทคนิคการตรวจสอบ 

โดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) และการใชระบบผูเชี่ยวชาญ (Expert System) ตามงานวิจัยของ 

Al-Sayyed et al. (2021) พบวา ระบบผูเชี่ยวชาญมีผลกระทบที่มีนัยสำคัญเชิงบวกตอหลักฐานการ

ตรวจสอบบัญชี แตแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมยังไมพบผลกระทบที่ชัดเจนตอหลักฐานการ

ตรวจสอบบัญชี งานวิจัยชิ้นนี้จึงแตกตางที่แบบจำลองไมไดมุงเนนที่การตรวจหาหลักฐานการสอบ

บัญชี แตเนนที่การตรวจจับการทุจริจจากงบการเงินสำหรับการตรวจสอบบัญชีที่ใชงานไดจริงกับ

เทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย ทำใหชวยลดเวลาในการวิเคราะหขอมูลและเพิ่มความ

แมนยำในการระบุการทุจริต นอกจากนี้ ยังชวยลดภาระงานที่ซ้ำซอนและเพิ่มประสิทธิภาพในการ

ตรวจสอบ รวมถึงการปรับเทียบแบบจำลองและการวิเคราะหความสำคัญของคุณลักษณะท่ี 

งานวิจัยนี้ไดสกัดรายการในงบการเงินได 8 รายการ คือ 1) บัญชีรายได (ยอดขายในปกอนและ 

ปปจจุบัน)  2) บัญชีลูกหนี้การคา  3) บัญชีซื้อสินคา  4) บัญชีสินคาคงเหลือ  5) บัญชีเจาหนี้การคา   

6) สินทรัพยหมุนเวียน  7) สินทรัพยไมหมุนเวียน และ 8) สินทรัพยรวม ซึ่งเปนพื้นฐานในการ

คำนวณอัตราสวนทางการเงินที่สามารถตรวจจับการทุจริตหรือฉอโกงไดตามที่ปรากฎในงานวิจัยของ 

Dalnial et al. (2014) ที่ไดศึกษาความสัมพันธระหวางการวิเคราะหงบการเงินกับการรายงาน 

ทางการเงินที ่เปนการฉอโกง และพบวาอัตราสวนทางการเงินที ่มีนัยสำคัญตอการฉอโกง เชน 

อัตราสวนหนี้สินรวมตอสวนของผูถือหุนรวมและอัตราสวนลูกหนี้การคาตอรายได (มีนัยสำคัญ 

เชิงบวก) และอัตราสวนสินคาคงคลังตอสินทรัพยรวม (มีนัยสำคัญเชิงลบ) เมื่อพิจารณาถึงเนื้อหา 

ในการคำนวณอัตราสวนเหลานี้พบวา สอดคลองกับคุณลักษณะที่สำคัญที่งานวิจัยชิ ้นนี้คนพบ 

เพียงแตนำเสนอในรูปแบบอัตราสวนที่แตกตางกันจากรายการในงบการเงินเดียวกัน แสดงใหเห็นวา

แบบจำลองจากงานวิจัยชิ้นนี้สามารถตรวจจับทุจริตจากงบการเงินไดจริง แตเนื่องจากรายการบัญชี 

(Transaction) ที่ผูสอบบัญชีตองตรวจสอบมีจำนวนมากและถึงแมใชเทคนิคการตรวจสอบโดยใช

คอมพิวเตอรชวย (CAATs) แตก็ยังไมเพียงพอตอการจัดการขอมูลทางบัญชีที่ดี การทำเหมืองขอมูล 

(Data Mining) และการใชแบบจำลองชวยใหงานตรวจสอบบัญชีมีคุณภาพมากขึ้น ตามงานวิจัยของ 

Dashtbayaz & Mohammad (2015) นำเสนอภาพรวมของกระบวนการทำเหม ืองข อมูล 

ที่ใชในการตรวจจับการฉอโกงทางการเงินรวมกับแบบจำลองมีประสิทธิภาพสูงในการจำแนกและ

ทำนายการฉอโกง ทำใหเชื ่อไดวาแบบจำลองเหมาะสำหรับการใชเทคนิคการจำแนกประเภท 

(Classification) และการทำนาย (Prediction) ซึ่งสอดคลองกับงานวิจัยชิ้นนี้ที ่เลือกแบบจำลอง 

มาใชในงานจำแนกประเภทแบบสองคา (Binary Classification) และใชเพื่อทำนายการทุจริตและ

การฉอโกงทางการเงินไดอยางแมนยำและเชื่อถือได และมีความยืดหยุนสูงตามที่งานวิจัยของ  
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Lam (2004) ไดศึกษาไววา แบบจำลองโครงขายประสาทเทียมสามารถรับขอมูลเชิงตัวเลขโดยตรง 

ไมตองมีการกำหนดแบบจำลองลวงหนา และไมตองการสมมติฐานเกี่ยวกับการกระจายขอมูล จึงเปน

การย้ำวาแบบจำลองที่งานวิจัยชิ้นนี้เลือกใชนั้นเหมาะสมกับลักษณะขอมูลที่ตองการใหแบบจำลอง

เรียนรูจากขอมูลเชิงตัวเลขที่เปนจริงและมีความหลากหลายของการกระจายขอมูลโดยไมผานการ

แปลงคาจนเสียคุณลักษณะดังกลาวไป ทำใหแบบจำลองที่งานวิจัยชิ้นนี้สรางขึ้นมีความแมนยำและ

ความนาเชื่อถือสูง  

สรุปไดวา สิ่งที่ทำใหงานวิจัยชิ้นนี้แตกตางจากวิจัยกอนหนา คือ แบบจำลองโครงขาย

ประสาทเทียมมีความสามารถในการทำนายการทุจริตจากงบการเงินไดอยางแมนยำและมี

ประสิทธิภาพ ชวยใหผูตรวจสอบบัญชีสามารถระบุรายการบัญชีที่มีอิทธิพลตอการทำนายการทุจริต

ไดอยางชัดเจน โดยการใหแบบจำลองเรียนรูจากขอมูลที่ใกลเคียงความเปนจริงมากที่สุด รวมถึง

งานวิจัยชิ ้นนี ้มีการปรับเทียบใหมั ่นใจไดวาคาความนาจะเปนที ่แบบจำลองทำนายออกมาน้ัน 

สอดคลองกับความเปนจริงและเชื่อถือผลลัพธไดเพิ่มขึ้น และพบคุณลักษณะที่สำคัญของรายการจาก

งบการเงิน ไดแก  1) บัญชีรายได (ยอดขายในปกอนและปปจจุบัน)  2) บัญชีลูกหนี้การคา  3) บัญชี

ซื้อสินคา  4) บัญชีสินคาคงเหลือ  5) บัญชีเจาหนี้การคา  6) สินทรัพยหมุนเวียน  7) สินทรัพยไม

หมุนเวียน และ 8) สินทรัพยรวม ทำใหการตรวจสอบบัญชีโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) มี

เครื่องมือที่ตรวจจับรายการทุจริตไดอยางชัดเจนและสามารถชวยผูตรวจสอบบัญชีเนนการตรวจสอบ

ไปที่รายการบัญชีที่มีความสำคัญในการทำนายการทุจริต 

 

5.3  ขอเสนอแนะ 

จากผลการวิจัยที่ไดสรางขึ้นสำหรับการคาดคะเนแนวโนมการทุจริตจากงบการเงินนั้น   

ตองมีการชี้แจงแนวทางการนำไปใชในทางปฏิบัติ ในทางวิชาการ และในทางนโยบาย เพิ่มเติมดังน้ี 

5.3.1  การนำไปใชในทางปฏิบัต ิ

1. เนื่องจากแบบจำลองนี้มีความแมนยำในการคาดคะเนสูง และแบบจำลองโครงขาย

ประสาทเทียมสามารถใชเปนสวนหนึ่งของเทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) 

ใชไดกับกิจการขนาดใหญ เพราะแบบจำลองสรางจากขอมูลของกิจการขนาดใหญ เมื่อนำไปใชใน

การปฏิบัติงานตรวจสอบบัญชีตองทำดวยความระมัดระวัง โดยคำนึงถึงความแตกตางของโครงสราง

ทางการเงินและโครงสรางทางการจัดการ ความซับซอนของขอมูล และสภาพแวดลอมทางธุรกิจ 

โดยเฉพาะอยางยิ่ง การนำใชกับบริษัทขนาดกลางลงไปถึงขนาดเล็กตองทำดวยความรอบคอบใน

เรื่องของความซับซอนของขอมูลและการตกแตงตัวเลขทางบัญชี 
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2. ผูสอบบัญชีควรใชแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม (ANNs) จากงานวิจัยนี้เปน

สวนหนึ่งของเครื่องมือในเทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) เพื่อวิเคราะหขอมูล

ทางการบัญชีและการเงิน หากผลลัพธจากแบบจำลองทำนายวาขอมูลของบริษัทนั้นมีแนวโนมการ

ทุจริต ผูสอบบัญชีสามารถมุงไปที่รายการบัญชีในงบการเงิน ไดแก บัญชีรายได(ขาย) บัญชีซื้อสินคา 

บัญชีลูกหนี้การคา บัญชีสินคาคงเหลือ และบัญชีเจาหนี้การคา เพื่อนำไปวางแผนและจัดทำแนวการ

ตรวจสอบบัญชีไดอยางระมัดระวังและรอบคอบ 

3. ตองใชแบบจำลองจากงานวิจัยนี้รวมกับเครื่องมืออื่นและวิธีการปฏิบัติงานอื่นที่เปน

องคประกอบของเทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย เพราะแบบจำลองไมสามารถใชเพ่ือ

ตัดสินผลการคาดคะเนไดดวยเครื่องมือเดียว  เนื่องจากแบบจำลองเปนเพียงหนึ่งในเครื่องมือท่ี 

ผู สอบบัญชีตองใชในการปฏิบัติงานตรวจสอบบัญชี โดยผู สอบบัญชียังคงตองใชวิจารณญาณ 

เยี่ยงผูประกอบวิชาชีพอยางรอบคอบเกี่ยวกับความเสี่ยงในการสอบบัญชี (Audit Risk) โดยคำนึงถึง

ผลของการประเมินความเสี่ยงจาการตรวจสอบ (Detection Risk) การประเมินการควบคุมภายใน

ของกิจการ (Control Risk) และการประเมินความเสี่ยงในการดำเนินธุรกิจ (Inherent Riks) เสมอ 

5.3.2  การนำไปใชเชิงวิชาการ 

1. นำเสนอการใชแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมเปนอีกหนึ่งเครื่องมือสำหรับ

เทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (CAATs) เพิ ่มเติมจากโปรแกรมสำเร็จรูป IDEA 

(Interactive Data Extraction and Analysis) และ ACL (Audit Command Language) ในตำรา

เรียน เพื่อเพิ่มการรับรูและการยอมรับในวงการวิชาการและการศึกษา 

2. การบูรณาการเพื่อพัฒนาแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมสำหรับงานตรวจสอบ

บัญชีนี้กับนักวิจัยที่มีงานวิจัยหรือผลงานวิจัยเกี่ยวกับตัวแปรการทุจริตในรูปแบบใหมในอนาคต เพ่ือ

รวมกันพัฒนาความสามารถของแบบจำลองใหมีความแมนยำ (Accuracy) และแข็งแกรงขึ้น 

5.3.3  การนำไปใชเชิงนโยบาย 

1. การสนับสนุนการใชแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมเปนสวนหนึ่งของเทคโนโลยี

ที่หนวยกำกับดูแลใชงานอยู เชน สำนักงานคณะกรรมการกำกับหลักทรัพยและตลาดหลักทรัพย 

(ก.ล.ต.) ควรสงเสริมการใชแบบจำลองในการตรวจสอบบัญชีกับผูสอบบัญชีที่ตรวจสอบงบการเงิน

ของบริษัทจดทะเบียนในตลาดหลักทรัพย โดยหนวยกำกับดูแลใหสนับสนุนดานเทคโนโลยี

คอมพิวเตอร (Computer Technology) และเทคโนโลยีสารสนเทศ (Information Technology) 

กับสำนักงานสอบบัญชีหรือผู สอบบัญชีในกำกับของคณะกรรมการกำกับหลักทรัพยและตลาด

หลักทรัพย (กลต.) 
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2. การสรางแนวทางปฏิบัติที ่ดี สำหรับการใชแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม 

เพื่อเปนเครื่องมือในเทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรชวย (Computer Assisted Audit 

Techniques: CAATs) รวมกับองคกรวิชาชีพ เชน สภาวิชาชีพบัญชี ในพระบรมราชูปถัมภ (TFAC) 

และสมาคมผูตรวจสอบภายในแหงประเทศไทย (สตท.)  เพื่อจัดทำแนวทางปฏิบัติที่ดีสำหรับการใช

แบบจำลองในการตรวจสอบบัญชีและการตรวจสอบภายใน ตามลำดับ เพื่อใหผูตรวจสอบบัญชีและ

ผูตรวจสอบภายในสามารถนำเทคโนโลยีนี้ไปใชในการตรวจสอบบัญชีไดอยางมีประสิทธิภาพ 

 

5.4  แนวทางการวิจัยในอนาคต 

การใชเทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอรช วย (CAATs) มีองคประกอบของ

เทคโนโลยีสารสนเทศและการตรวจสอบบัญชีประยุกตอยู ด วยกัน และเสริมดวยเทคโนโลยี

คอมพิวเตอรอยาง ปญญาประดิษฐ (Artificial Intelligence: AI) ที่การสรางแบบจำลองโครงขาย 

1. งานวิจัยครั้งตอไปควรจะมีการพัฒนางานวิจัยที่สามารถบูรณาการรวมกันระหวาง

โครงขายประสาทเทียมกับเทคโนโลยีอินเทอรเน็ตของสรรพสิ่ง (Internet of Things: IoT) ก็สามารถ

ทำงานไดทุกที ่ทุกเวลา  ดวยการประยุกตใชเทคโนโลยีแบบอัตโนมัติอยาง Robotic Process 

Automation (RPA) เปนสวนหนึ่งในการปฏิบัติงานที่เปนงานซ้ำ ๆ และลดเวลาในการควบคุมและ

ดำเนินการใหมในทุกครั ้งที ่ตองปฏิบัติงานนั้น การทำใหแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมมี

ความสามารถในการทำงานแบบอัตโนมัติตามแนวคิด RPA ชวยใหเทคนิคการตรวจสอบโดยใช

คอมพิวเตอรชวย (CAATs) มีศักยภาพสูงขึ้นในการลดเวลาการปฏิบัติงานและเพิ่มความเสถียรในการ

ปฏิบัติงานซ้ำไดดี โดย Eulerich et al (2021) กลาววา งานวิจัยเกี่ยวกับประสิทธิภาพและการนํา

เทคโนโลยีที่เกิดขึ้นใหมมาใชในการตรวจสอบยังมีเกิดโอกาสอีกมากสําหรับการวิจัยในอนาคต  การ

รวมกันของเทคโนโลยีอินเทอรเน็ตของสรรพสิ่ง (Internet of Things: IoT) เขาไวดวยกัน ทำให

ปฏิบัติงานไดในทุกที่ทุกเวลา ดวยศักยภาพในการรวบรวมขอมูลอยางตอเนื่องในเชิงรุก ชวยใหผู

ตรวจสอบบัญชีสามารถตอบสนองตอประเด็นที่พบไดทันทีและมีความคลองตัวในการตรวจสอบ 

2. งานวิจัยครั ้งตอไปควรจะมีการพัฒนาแบบจำลองโครงขายประสาทเทียมรวมกับ

เทคโนโลยีบล็อกเชน (Blockchain) ดวยเหตุผลที่วา เทคโนโลยีบล็อกเชนเขามามีบทบาทในการใช

งานของธุรกิจขนาดใหญที่มีการประมวลผลที่ซับซอนและตองการความปลอดภัยสูง การพัฒนา

แบบจำลองรวมกับเทคโนโลยีบล็อกเชนใหเปนสวนหนึ่งของเทคนิคการตรวจสอบโดยใชคอมพิวเตอร

ชวย (CAATs) เพราะการตรวจสอบบัญชีตองมีการรักษาความถูกตองและตรวจสอบได เพื่อใหผูใช 

งบการเงินเกิดความเชื่อมั่นสูงขึ้น ตัวอยางเชน กลุมธุรกิจธนาคารที่ Hashem et al. (2023) พบวา 

เทคโนโลยีบล็อกเชนมีผลตอคุณภาพของการปฏิบัติงานตรวจสอบบัญชี เชน 1) ประหยัดเวลา 
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ในการปฏิบัติงาน  2) สามารถตรวจสอบไดทั้งหมดแทนการสุมตรวจสอบแบบดั้งเดิม  3) มุงเนน

ทดสอบการควบคุมมากกวาทดสอบธุรกรรม  4) กำหนดกระบวนการตรวจสอบไดอยางตอเนื่อง   

5) เพ่ิมบทบาทใหเปนการตรวจสอบเชิงกลยุทธมากขึ้น และ 6) เพิ่มการบริการใหคำปรึกษา 

3. งานวิจัยครั้งตอไปควรจะมีการพัฒนาและปรับปรุงแบบจำลองโครงขายประสาทเทียม

ใหมีสภาพทนทาน (Robustness) ภายใตสถานการณที่หลากหลาย เพื่อติดตามความสามารถของ

แบบจำลองวารักษาความแมนยำและการทำงานไดดีเมื่อเผชิญกับการแยกแยะและการตีความขอมูล

ที่ซับซอนและหลากหลายมากขึ้น ขอมูลมีความไมสมบูรณ ขอมูลมีความไมแนนอน และขอมูลมี

ความผิดปกติและเงื่อนไขที่ไมปกติ โดยเฉพาะสภาพแวดลอมที่เปลี่ยนแปลงอยางรวดเร็วของรูปแบบ

การดำเนินธุรกิจและรูปแบบการทุจริต ตามงานวิจัยของ (Hamon et al., 2020) ไดกลาวถึงวิธีการที่

เป นมาตรฐานเพื ่อประเมินสภาพความทนทานของแบบจําลองปญญาประดิษฐ (Artificial 

Intelligence: AI) เพ่ือกําหนดขอบเขตการดําเนินการเกี่ยวกับขอมูลที่ใชในการฝกอบรมประเภทของ

แบบจําลองทางคณิตศาสตรหรือบริบทการใชงานทามกลางปจจัยอื่น 

4. งานวิจัยครั้งตอไปควรเพิ่มการบูรณาการระหวางโครงขายประสาทเทียมเขากับระบบ

ผูเชี่ยวชาญ (Expert System) และขยายขอบเขตของตัวแปรที่เกี่ยวของกับการทุจริตจากสามเหลี่ยม

การทุจริต (Fraud Triangle)  ตัวอยางเชน  1) ปจจัยดานโอกาส เชน รายการทางบัญชีที่ไมเปนตัว

เงิน และประสิทธิภาพของการควบคุมภายในทางระบบสารสนเทศ  2) ปจจัยดานแรงกดดัน เชน 

นโยบายของกิจการที่กำหนดเปาหมายสูงเกินไป และแรงกดดันจากภายนอก  และ 3) ปจจัยดาน

ขออาง เชน ความกดดันทางการเงินสวนตัว และการเลียนแบบพฤติกรรมของผูนำองคกร 
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การวิเคราะหขอมูลในงานวิจัยนี้กำหนดคาขอมูลผิดปกติ (outlier) ที่ 4.5  หมายถึง ขอมูลท่ี

ผิดปกติจากคาเฉลี่ยของขอมูลในคาพิสัยระหวางควอรไทล (Interquartile Range: IQR)  คา IQR 

คำนวณไดจากความแตกตางระหวางควอรไทลที่ 3 (Q3) และควอรไทลที่ 1 (Q1) ของชุดขอมูล ซ่ึง

ครอบคลุมชวงขอมูลกลางที่รอยละ 50 (50%) ของชุดขอมูล   คำนวณไดจาก (Q1 – 4.5).IQR และ 

(Q1 + 4.5).IQR 

การตัดสินใจกำหนดเกณฑ 4.50 มาจากลักษณะของขอมูลที่มีอยู รวมถึงการทดลองและ

ประเมินผลเพื่อหาคาที่เหมาะสมที่สุดในการจัดการกับขอมูลผิดปกติ เพื่อใหแบบจำลองโครงขาย

ประสาทเทียมทำงานไดดีที่สุด  ผลการการประเมินแสดงขอมูลผิดปกติดังนี้ 
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ภาคผนวก ข  คุณลักษณะของขอมูล (Characteristics of Data Distribution) 
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แผนภูมิแสดงคุณลักษณะของขอมูล 

Feature Box Plot Density Plot Violin Plot 
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Feature Box Plot Density Plot Violin Plot 
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Feature Box Plot Density Plot Violin Plot 
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Feature Box Plot Density Plot Violin Plot 
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ภาคผนวก ค  การวิเคราะหความสัมพันธและการกระจายของขอมูล (Analysis of Data Distribution and 

Correlation)  
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(Analysis of Data Distribution and Correlation) 
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Scatter Plot  

Feature CR WC_TA CA_TA CFR CFO_TA CFF_S GPM 
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Scatter Plot 

Feature CR WC_TA CA_TA CFR CFO_TA CFF_S GPM 

GPM 

0.107014 0.034955 -0.218889 0.208801 0.239481 -0.160407 

1.000000 

NIM 

0.116015 0.088526 -0.148828 0.201864 0.263010 -0.139590 0.480150 

ROA 

0.191206 0.307357 0.186442 0.208493 0.473352 -0.142428 0.309945 

ATR 

-0.008859 0.208959 0.488221 -0.122426 0.138148 -0.004997 -0.290976 

ART 

-0.111408 0.167850 -0.204394 -0.047630 0.037615 0.004617 0.164443 

AR_TA 

0.057152 0.326592 0.629570 -0.122899 0.022197 -0.006823 -0.307610 



 

 

200 

Scatter Plot 

Feature CR WC_TA CA_TA CFR CFO_TA CFF_S GPM 

Inv_TA 

0.141037 0.403279 0.604232 -0.193818 -0.166503 0.044534 -0.181634 

TD_TA 

-0.338845 -0.409256 -0.504620 -0.239742 -0.100387 0.135675 0.135830 

DR 

-0.662768 -0.612135 -0.094951 -0.600476 -0.212846 0.183510 -0.164958 

LTD_E 

-0.308275 -0.359243 -0.374460 -0.233219 -0.111539 0.183075 0.069081 

CL_E 

-0.446344 -0.376976 0.202317 -0.432352 -0.162193 0.116103 -0.269806 

DSRI 

-0.015747 -0.043138 -0.049947 -0.000242 -0.140383 0.044088 -0.059870 



 

 

201 

Scatter Plot 

Feature CR WC_TA CA_TA CFR CFO_TA CFO_S GPM 

GMI 

-0.000229 0.008964 -0.004693 -0.011264 -0.071004 -0.013923 -0.025662 

AQI 

-0.027356 -0.033675 -0.041580 -0.025001 0.048943 -0.029562 0.009246 

SGI 

-0.063131 -0.025733 0.014369 -0.056117 -0.008144 0.147325 0.032044 

DEPI 

0.010214 0.002122 0.002750 0.027088 -0.033277 0.090338 -0.002390 

SGAI 

0.003692 -0.006721 -0.025628 0.011390 0.000697 0.034013 -0.020123 

TATA 

0.680105 0.912442 0.657510 0.414926 -0.030987 0.057751 -0.001603 



 

 

202 

Scatter Plot 

Feature CR WC_TA CA_TA CFR CFO_TA CFO_S GPM 

LVGI 

-0.148097 -0.102858 0.012652 -0.118215 -0.181422 0.180404 -0.055084 
F_Re_8V 

0.555312 0.697390 0.564339 0.351365 -0.039388 -0.047331 0.005556 
 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 



 

 

203 

Scatter Plot 

Feature NIM ROA ATR ART AR_TA Inv_TA TD_TA 

NIM 1.000000 

       

ROA 

0.647129 

1.000000 

      

ATR 

-0.121309 0.334731 

1.000000 

     

ART 

0.016251 0.036644 0.103437 

1.000000 

    

AR_TA 

-0.133879 0.181038 0.615357 -0.413661 

1.000000 

   

Inv_TA 

-0.167542 0.012420 0.305741 0.080872 0.192660 

1.000000 
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Scatter Plot 

Feature NIM ROA ATR ART AR_TA Inv_TA TD_TA 

TD_TA 

0.072460 -0.217969 -0.361052 0.236394 -0.424669 -0.199619 

1.000000 

DR 

-0.220227 -0.307810 0.051120 0.126133 0.019515 0.042512 0.572373 

LTD_E 

0.017070 -0.208409 -0.291810 0.215103 -0.332943 -0.133534 0.893093 

CL_E 

-0.246713 -0.190019 0.220958 0.013875 0.232490 0.134935 0.127816 

DSRI 

-0.034236 -0.022521 0.010295 0.021984 0.131775 -0.123008 -0.012594 

GMI 

-0.042720 -0.102389 -0.045299 -0.021540 0.005384 -0.016012 0.032851 
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Scatter Plot 

Feature NIM ROA ATR ART AR_TA Inv_TA TD_TA 

AQI 

0.024591 -0.023702 -0.033242 -0.000236 -0.011739 -0.046794 0.016688 

SGI 

0.205061 0.281252 0.114181 0.054174 0.063465 -0.003739 0.055884 

DEPI 

0.001561 0.029609 0.014316 0.002295 0.007978 0.004348 -0.046379 

SGAI 

-0.061398 -0.119572 -0.075749 -0.007575 -0.070589 0.006439 0.000813 

TATA 

0.093638 0.263224 0.206274 -0.169973 0.337931 0.469498 -0.404840 

LVGI 

-0.075304 -0.086686 0.007796 -0.016776 0.036422 0.041873 0.082719 
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Scatter Plot 

Feature NIM ROA ATR ART AR_TA Inv_TA TD_TA 

F_Re_8V 

0.050593 0.225854 0.208986 -0.147726 0.357746 0.361374 -0.407571 
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Scatter Plot 

Feature DR LTD_E CL_E DSRI GMI AQI SGI 

DR 1.000000 

       

LTD_E 

0.599989 

1.000000 

      

CL_E 

0.729374 0.295950 

1.000000 

     

DSRI 

-0.012485 -0.032635 -0.025316 

1.000000 

    

GMI 

0.005653 0.016653 0.015705 0.030855 

1.000000 

   

AQI 

-0.004990 0.008989 -0.017071 0.001259 0.030529 

1.000000 
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Scatter Plot 

Feature DR LTD_E CL_E DSRI GMI AQI SGI 

SGI 

0.067615 0.066039 0.043175 -0.132737 -0.094876 -0.063144 

1.000000 

DEPI 

-0.021261 -0.026934 0.006672 0.049132 -0.031686 -0.097204 -0.031081 

SGAI 

-0.017473 -0.004885 -0.010597 0.068156 0.000758 0.060250 -0.517169 

TATA 

-0.585279 -0.362063 -0.362483 -0.029316 0.012095 -0.016935 -0.035794 

LVGI 

0.177523 0.075821 0.119628 0.111297 0.095883 -0.023518 0.113316 

F_Re_8V 

-0.450314 -0.355830 -0.267275 0.150398 0.096028 0.050992 0.053975 
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Scatter Plot 

Feature DEPI SGAI TATA LVGI F_Re_8V 

DEPI 1.000000 

     

SGAI 

-0.015061 

1.000000 

    

TATA 

0.017867 0.003330 

1.000000 

   

LVGI 

0.070856 -0.034537 -0.076446 

1.000000 

  

F_Re_8V 

0.040596 -0.061677 0.752752 -0.042552 

1.000000 
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